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RESUMO 

O impacto das atividades antrópicas sobre a cobertura terrestre tem atingido uma 

amplitude sem precedentes afetando significativamente os principais biomas terrestres. 

Diante destas mudanças e pelos consequentes impactos ambientais, sociais e econômicos, 

fica evidente a impossibilidade de uma gestão territorial sustentável, capaz de atender as 

necessidades socioeconômicas e a preservação da biodiversidade, sem a devida 

compreensão da dinâmica envolvendo os usos da terra. Os estudos envolvendo esta 

temática apresentam-se de forma cada vez mais complexa e abrangem diversas escalas 

espaciais e temporais. E, para que estes possam ser devidamente embasados, é necessário 

a existência de dados capazes de os subsidiar. Uma fonte tradicional de dados sobre uso e 

cobertura da terra são os dados dos censos e de inventários estatísticos. Alternativamente, 

o sensoriamento remoto apresenta-se como uma fonte de produção de dados. Os dados 

produzidos por estas diferentes metodologias apresentam aspectos peculiares de 

aplicabilidade e padrões de qualidade. Afinal, diferentes conjuntos de dados representam 

diferentes paisagens levando-nos a hipótese de que a realidade não é objetiva e que a 

paisagem é construída pelos dados disponíveis e pelos modelos teóricos prevalentes.  

Diante desta problemática, e, visando compreender qual o impacto dos dados gerados por 

diferentes metodologias nos diversos estudos e análises que destes se apropriam foram 

analisados três cenários abrangendo a dinâmica do uso da terra no estado de Goiás. Os 

Cenários 1 e 2 apresentaram duas narrativas que reconstruíram as paisagens goianas no 

período de 1985 a 2017, uma por meio de dados de pesquisas subjetivas e outra por meio 

de dados satelitários. Cada uma destas construções pode ser interpretada como um 

diferente ponto de vista, ou seja, uma forma de olhar a mesma paisagem, sempre 

subestimando ou superestimando seus elementos, sua composição, mas nunca atingindo 

a paisagem “real”, como foi demonstrado pela análise comparativa efetuada no Cenário 3. 

Até que ponto a realidade evidenciada pelo dado representa o mundo real que se destina 

a representar? Podemos afirmar que a construção de uma paisagem será sempre uma 

função subjetiva da percepção dos atores envolvidos nesta construção, tanto pela seleção 

dos dados a serem utilizados, quanto pela definição dos elementos a serem representados.  

 

Palavras-chave: cobertura e uso da terra, mudança de uso da terra, dinâmica do uso da terra, fronteira 

agrícola, espaço agrário, amostragem estatística. 
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ABSTRACT 

The anthropic impact activities on land cover has reached an unprecedented extent 

significantly affecting major land biomes. Given these changes and the consequent 

environmental, social and economic impacts resulting from them, it is evident the 

impossibility of sustainable territorial management aimed meeting socioeconomic and 

environmental needs without the proper understanding of the landuse dynamics. Studies 

involving this theme are increasingly complex and cover various spatial and temporal 

scales. And, in order for these to be properly supported, data must be available to based 

them. A traditional source of land use and land cover data is census data and statistical 

inventories. Alternatively, remote sensing is a source of data production as well as a tool 

for landscape analysis, planning and management. The data produced by these different 

methodologies present peculiar aspects of applicability and quality standards. After all, 

different datasets build different landscapes leading us to the hypothesis that reality is not 

objective and that the landscape is constructed by available data and prevalent theoretical 

models. Given this problem, and in order to understand the impact of generated data by 

different methodologies in the studies and analyzes that appropriate them, three scenarios 

covering the dynamics of land use were analyzed. Scenarios 1 and 2 presented two 

narratives that reconstructed the Goiás land use dynamics, from 1985 to 2017, one through 

subjective data and the other through satellites data. Each of these constructions can be 

interpreted as a different point of view, that is, a way of looking at the same landscape, 

always underestimating or overestimating its elements, its composition, but never 

reaching the “real”, as demonstrated by comparative analysis presented in scenario 3 . 

How does the reality evidenced by the data represent the real world? We can affirm that 

the landscape represented will always be a subjective function of the actors involved in this 

construction perception, by selecting the data to be used and defining the elements to be 

represented. 

 

Keywords: land-cover / land-use change, land use dynamics, agricultural frontier, agrarian space, 

statistical sampling. 
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APRESENTAÇÃO 
 

O impacto das atividades antrópicas sobre a cobertura terrestre tem atingido 

uma amplitude sem precedentes, afetando significativamente os principais biomas 

terrestres. As mudanças climáticas, o aquecimento global, a redução da diversidade 

biótica, a degradação do solo e da qualidade das águas são apenas alguns sintomas 

resultantes desta dinâmica. No entanto, estes impactos não se restringem a questões 

ambientais, uma vez que estes fatores também alteram a capacidade dos ecossistemas 

em atender as necessidades humanas, causando impactos econômicos e sociais que se 

potencializam diante da expansão populacional.   

No período de 1985 a 2017, a população mundial passou de 4,9 bilhões de 

habitantes para 7,4 bilhões (U.S. CENSUS BUREAU, 2018). Um aumento de 

aproximadamente 2,5 bilhões de habitantes. Adicionalmente, a projeção elaborada 

pelo U.S. Census Bureau para 2025 é de 8,0 bilhões, o que representa 0,6 bilhões de 

pessoas a mais na terra em apenas mais 8 anos. Como consequência deste crescimento 

populacional, há um aumento da demanda global pela produção de alimentos, por 

água, por energia (GODFRAY et al., 2010), enfim, por tudo que for imprescindível para 

suprir as necessidades humanas. Inevitavelmente, este aumento do consumo exerce 

uma pressão sobre os recursos naturais existentes devido a expansão dos usos 

antrópicos da terra, criando um grande desafio para a humanidade,  o de produzir 

para atender as demandas da sociedade em expansão sem abdicar da sustentabilidade 

ambiental (CONWAY, 1997; TILMAN et al., 2001; MILLENNIUM ECOSYSTEM 

ASSESSMENT, 2005; BRAUN, 2007; THE ROYAL SOCIETY, 2008; EVANS, 2009). 

 Se por um lado as mudanças no uso do solo levam à degradação ambiental, 

social e econômica, por outro, muitas destas mudanças são ocasionadas por questões 

introduzidas por alterações nas políticas públicas, ou pela inexistência destas, devido 

a atuação fraca ou ausente do Estado. Assim, torna-se proeminente a importância do 

estabelecimento de ações que visem a governança territorial. Para isto, há uma 

necessidade de produção de dados e estudos que suportem ações de forma racional e 
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sustentável.  As investigações em torno da temática “dinâmica de uso da terra e da 

cobertura vegetal” remontam os anos 1970 quando foi reconhecida a influência das 

alterações da cobertura vegetal nas trocas entre superfície e atmosfera, e 

consequentemente no clima local (LAMBIN, GEIST E LEPERS, 2003; LAMBIN, GEIST 

e LEPERS, 2013). Desde então estes estudos têm apresentado uma complexidade 

crescente e utilizam-se de dados provenientes das mais diversas fontes.   

Uma fonte comum de dados sobre uso e cobertura da terra, muito utilizada por 

diversas instituições nacionais e internacionais são os dados dos censos e de 

inventários estatísticos. Diversas instituições nacionais e internacionais coletam dados 

sobre os usos e a cobertura da terra, sendo os usos agrícolas os mais comumente 

coletados por estes instrumentos. Além da área de cultivo, são frequentemente 

coletados a forma de manejo e produtividade das culturas. Estes dados, obtidos 

geralmente de forma subjetivas e/ou cadastrais, permitem a coleta de uma grande 

quantidade de variáveis que não são passíveis de serem obtidas por outras fontes. 

Porém, a maioria destas são voltadas para questões econômicas, além de 

disponibilizarem os dados de forma agregada, frequentemente ao nível das unidades 

administrativas (SABOR et al., 2007). 

O IBGE (Instituto Brasileiro de Geografia e Estatística), um dos principais 

provedores de dados e informações acerca do país, é uma entidade da administração 

pública federal, vinculado ao Ministério da Economia. Atualmente possui um sistema 

de pesquisas agropecuárias composto por pesquisas subjetivas e cadastrais. Nas 

pesquisas cadastrais são levantados dados de produção pecuária e estoques. Já as 

subjetivas levantam dados referentes à produção agrícola e pecuária, à silvicultura e 

extrativismo vegetal (IBGE, 2019a; IBGE, 2019b). Uma outra fonte de produção de 

dados sobre uso e cobertura da terra são as imagens provenientes de sensoriamento 

remoto.  A radiação solar refletida de alvos como solo, água, vegetação e construções 

é captada por sensores que medem a intensidade de diferentes frequências e, a partir 

destas medições faz-se inferências sobre a superfície terrestre. Os dados acerca do uso 

do solo são derivados da combinação do conhecimento da cobertura com as estruturas 

espaciais existentes na paisagem. Os sensores orbitais trouxeram grandes 
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contribuições para o mapeamento da cobertura vegetal e estudo da dinâmica do uso 

da terra, especialmente, para as situações nas quais a obtenção de dados por outras 

metodologias se apresenta de forma onerosa e de difícil obtenção. Estes sensores, a 

bordo dos satélites, permitem medições biofísicas espacialmente explícitas acerca das 

estruturas da vegetação, umidade, teor de matéria orgânica e heterogeneidade da 

paisagem (LAMBIN, GEIST e LEPERS, 2003).  

Uma infinidade de métodos é utilizada para a interpretação das imagens 

produzidas por sensoriamento remoto. Estes variam desde métodos tradicionais, 

como a interpretação visual, a métodos totalmente automatizados ou semi-

automatizados (RICHARDS e JIA, 2006). O sensoriamento remoto tradicional, o 

aprendizado de máquina e o deep learning podem ser enxergados como três principais 

momentos na história do sensoriamento remoto. Enquanto as técnicas tradicionais 

supervisionadas e de interpretação visual permitem uma integração da informação 

das imagens com conhecimentos especializados e de campo (SIRE´N e BRONDIZIO, 

2009), as técnicas automatizadas apresentam um processamento rápido e de alta 

replicação temporal (ASNER et al., 2009).  

Justificativa 

Diante das mudanças na cobertura terrestre provocadas principalmente pelo 

crescimento dos usos antrópicos e pelos consequentes impactos ambientais, sociais e 

econômicos decorrentes destas alterações (LAMBIN, GEIST e LEPERS, 2003), fica 

evidente a impossibilidade de uma gestão territorial sustentável capaz de atender as 

necessidades socioeconômicas, preservando a biodiversidade e os sistemas ambientais 

sem a devida compreensão da dinâmica envolvendo os usos da terra e da cobertura 

vegetal. Os estudos envolvendo esta temática apresentam-se de forma cada vez mais 

complexa, abrangendo diversas escalas espaciais e temporais. E, para que estes possam 

ser devidamente embasados, é necessário a existência de dados capazes de os 

subsidiar. Uma fonte tradicional de dados sobre uso e cobertura da terra são os dados 

dos censos e de inventários estatísticos. No entanto, a coleta desses dados possui várias 
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limitações temporais e espaciais (BAFFOUR et al., 2013; KIRSH e VERMA, 1986). 

Alternativamente, o sensoriamento remoto apresenta-se como uma fonte de produção 

de dados, além de uma ferramenta para análise, planejamento e gestão da paisagem. 

Os dados produzidos por estas diferentes metodologias apresentam aspectos 

peculiares de aplicabilidade e padrões de qualidade. No entanto, praticamente não há 

estudos abrangendo a discussão acerca da qualidade e dos conceitos envolvendo o que 

está sendo gerado (VERBURG et al., 2011).  Afinal, diferentes conjuntos de dados 

constroem diferentes paisagens levando-nos à hipótese de que a realidade não é 

objetiva e que a paisagem é construída pelos dados disponíveis e pelos modelos 

teóricos prevalentes.   Desta forma a construção deste “mosaico de relações, de formas, 

funções e sentidos” (SANTOS, 1994, p. 61) tem a mesma dimensão dos dados 

utilizados para esta construção. A seleção dos dados para a construção da paisagem é 

também uma ação subjetiva uma vez que depende da percepção dos atores envolvidos 

nesta construção, pois se a “realidade é apenas uma, cada pessoa a vê de forma 

diferenciada; dessa forma, a visão pelo homem das coisas materiais é sempre 

deformada.  Nossa tarefa é a de ultrapassar a paisagem como aspecto, para chegar ao 

seu significado” (SANTOS, 1994, p. 62).  

Diante da problemática exposta, e, visando compreender qual o impacto dos 

dados gerados por diferentes metodologias nos diversos estudos e análises que destes 

se apropriam, colocamos a seguinte questão de pesquisa como ponto inicial desta 

investigação: Até que ponto a realidade evidenciada pelo dado representa o mundo 

real que se destina a representar? Desta forma, a seguir são apresentados a hipótese e 

objetivos que nortearam a presente tese. 

Hipótese 

Os diferentes métodos e metodologias utilizadas para a geração e análise de 

dados levam à construção de infinitas possibilidades de representação de uma 

paisagem. Cada uma destas construções pode ser interpretada apenas como mais um 

ponto de vista, ou seja, uma forma de olhar a mesma paisagem, sempre subestimando 
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ou superestimando seus elementos, sua composição, mas nunca atingindo a paisagem 

“real”. 

Objetivo geral  

Avaliar o impacto da utilização de dados gerados por diferentes metodologias 

de produção para a construção e análise da paisagem, por meio do estudo do espaço 

rural goiano de 1985 a 2017. 

Objetivos específicos 

Construir uma narrativa acerca da dinâmica do uso da terra no estado de Goiás 

por meio de dados subjetivos produzidos pelo IBGE, de 1985 a 2017, realizando a 

articulação desta narrativa com as principais políticas públicas que influenciaram 

mudanças no estado no período de estudo, bem como uma análise sobre as 

potencialidades e limitações destes dados representarem esta dinâmica. 

 

Construir uma narrativa acerca da dinâmica do uso da terra no estado de Goiás 

por meio de estimativas anuais, não enviesadas, de área referentes às principais classes 

de uso da terra no estado de Goiás, calculadas a partir de métodos estatísticos 

aplicados à dados de sensoriamento remoto, de 1985 a 2017, bem como entender a 

conexão entre a dinâmica do uso da terra no estado e as principais políticas públicas e 

práticas de governança territorial que influenciaram as mudanças na região. 

 

Elaborar uma análise, a partir de uma seleção de produtos que apresentam 

dados sobre o uso e cobertura do solo no meio rural para o estado de Goiás, de 1985 a 

2017, avaliando de que forma as análises acerca da dinâmica de mudança de uso e 

ocupação da terra são influenciadas pelas distintas fontes de dados utilizadas. 
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Área de estudo  

A área de estudo constitui-se pelo estado de Goiás e seus 246 municípios. Com 

uma área de aproximadamente 34,01 Mha (IBGE, 2019c) o que corresponde a ~ 16,3% 

da área de todo o bioma Cerrado. Goiás tem aproximadamente ~ 97,5% de seu 

território inserido neste bioma e apenas ~ 2,5% inserido na Mata Atlântica (IBGE, 

2019d).  

O bioma Cerrado, que compreende ~ 23,9% da área do Brasil, atravessa 11 

estados diferentes, abriga as cabeceiras e a maior parte de três das maiores bacias 

hidrográficas da América do Sul: Paraguai-Paraná, Araguaia-Tocantins e São 

Francisco (LATRUBESSE, 2009). Seus diferentes solos, clima e variações topográficas 

locais e regionais explicam a existência de uma gama de diferentes ecossistemas, desde 

pastagens até florestas secas tropicais. As áreas de transição desta savana central 

brasileira passam por todos os outros principais biomas brasileiros, Amazônia, 

Catinga, Mata Atlântica e Pantanal, que é um dos motivos utilizados para explicar seus 

altos níveis de biodiversidade (MYERS et al., 2000). A flora do Cerrado é a mais rica 

entre todos os ecossistemas de savana, com 6.249 espécies de plantas vasculares já 

catalogadas, sendo 44% delas endêmicas. Sobre a fauna, 30% dos anfíbios, 20% de 

répteis e mamíferos e 12% de toda a coleção de conhecedores são espécies endêmicas 

(RATTER et al., 1997). Desde o início dos anos 1970, este importante hotspot mundial, 

por estar inserido em uma importante fronteira agrícola brasileira, com alta produção 

de grãos e carne bovina, sofre com altas taxas de devastação ambiental (JEPSON e 

FILLIPI, 2010). A transferência da Capital Federal, do Rio de Janeiro para Brasília, a 

nova malha viária e outras mudanças devido a políticas que visavam a integração 

nacional e a expansão das fronteiras agrícolas, contribuíram para uma rápida e 

agressiva conversão da terra, que não tem precedentes em outros lugares (KLINK e 

MACHADO, 2005).  Entre 2002 e 2011 a taxa de desflorestamento foi de 1% ao ano, 2,5 

vezes maior que a da Amazônia (STRASSBURG et al., 2017).  

Desta forma, tanto por questões ambientais quanto culturais, as paisagens 

agrícolas goianas se estruturam por meio de diferentes formas, tamanhos e arranjos 
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constituindo-se de um particular estudo de caso para se investigar qual a influência do 

dado gerado por diferentes metodologias nas análises e estudos que deste se 

apropriam. 

Conceitos de análise 

HARVEY (2006, p. 8) coloca o conceito de espaço como um dos mais difíceis de 

ser decifrado e ainda questiona “Como então, podemos decifrar o espectro de 

significações dadas à palavra espaço sem nos perdermos em um labirinto (metáfora 

espacial interessante) de complicações?”. Segundo o autor, há “desdobramentos 

aparentemente infinitos do termo”, não é possível uma definição genérica devido às 

peculiaridades de cada domínio de aplicação. Isto leva a questionar: que espaço é este 

no qual são praticadas a agricultura e pecuária? É um espaço do jogo? Do capital? Da 

tensão geopolítica? Da memória? Dos sonhos? Da interação ecológica? Se pensarmos 

em espaço relativo, ou seja, pensarmos que “há múltiplas geometrias que podemos 

escolher e de que o quadro espacial depende estritamente daquilo que está sendo 

relativizado e por quem” (HARVEY, 2006, p. 11), podemos pensar nos mais 

diversificados mapas temáticos para a agricultura e pecuária. Um dos conceitos de sua 

divisão tripartite do espaço seria a existência de um espaço relacional.  

 

 Um evento ou uma coisa situada em um ponto no espaço não pode ser 

compreendido em referência apenas ao que existe somente naquele ponto. Ele 

depende de tudo ao redor dele (do mesmo modo que todos aqueles que entram 

em uma sala para discutir trazem com eles um vasto espectro de dados da 

experiência acumulados na sua relação com o mundo. Uma grande variedade 

de influências diferentes que turbilham sobre o espaço no passado, no presente 

e no futuro concentram e congelam em um certo ponto (por exemplo, em uma 

sala de conferência) para definir a natureza daquele ponto (HARVEY, 2006, 

p. 12). 
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A delimitação do espaço agropecuário e das relações que o cria passam por uma 

intersecção do conceito de espaço com outros conceitos provenientes do pensamento 

geográfico.  SUERTEGARAY (2002) faz uma analogia do espaço geográfico com o 

disco de Newton. Neste, cada setor do disco corresponde a uma cor primária, sendo 

que quando se gira o disco, o movimento faz com que estas cores refletidas sejam 

enxergadas apenas como a cor branca.  Cada conceito-chave da geografia, região, 

território, paisagem, lugar, redes, geossistema, ambiente, etc, corresponde a um setor 

do disco de Newton. “A dinamicidade do espaço geográfico é representada pelo 

movimento, no caso, o girar do disco. O movimento expressa a conjunção de cores 

(branco), ou seja, a unidade na multiplicidade” (SUERTEGARAY, 2002, p. 118).  

Olhando para as atividades agropecuárias, quando pensamos em um 

determinado ponto, pode-se inferir que a atividade agropecuária ali estabelecida, bem 

como o valor desta produção, ou ainda o seu grau de mecanização traz consigo 

influências do passado, presente e futuro congelados naquele ponto. A decisão pela 

atividade talvez seja fruto de experiências passadas, bem ou mal sucedidas, do 

agricultor ou pecuarista, das condições climáticas e de solo favoráveis a esta ou aquela 

atividade, da capacidade de investimento para o desenvolvimento da atividade, do 

produtor ser ou não proprietário da terra, das perspectivas de negociação futura do 

produto a ser obtido, do nível cultural, do conhecimento técnico, das motivações do 

produtor, da tradição de uma determinada atividade agropecuária no local, entre 

outras. LA BLACHE (2005) descreve bem o que seriam estas experiências congeladas 

em um determinado local quando apresenta em seu texto o parágrafo transcrito 

abaixo: 

 

Um gênero de vida constituído implica em uma ação metódica e contínua, que 

age fortemente sobre a natureza ou, para falar como geógrafo, sobre a fisionomia 

das áreas. Sem dúvida, a ação do homem se faz sentir sobre o seu meio desde o 

dia em que sua mão se armou de um instrumento; pode-se dizer que, desde os 

primórdios das civilizações, essa ação não foi negligenciável (LA BLACHE, 

2005, p. 114). 
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Por meio da análise de uma série de imagens é possível extrair conhecimento 

acerca de uma sucessão de paisagens que revelam a geografia de um determinado 

local. Sobre como a paisagem se modificou e evoluiu através do tempo. De acordo com 

GOMES (2013, p. 9): “Podemos aprender com as imagens, podemos compreender com 

elas. A comprovação disto habita todo o esforço do que se segue neste livro: de que 

forma as imagens podem ser instrumentos para pensar, ao mesmo tempo que são 

objeto do olhar?” (GOMES, 2013, p. 9). 

O conceito “Paisagem” é um elemento muito presente no cotidiano e com raízes 

estabelecidas a partir da linguagem popular (LANG e BLASCHKE, 2009). Apesar das 

diferentes definições atribuídas a paisagem, há um consenso acerca do seu caráter de 

elemento integrador entre os componentes do meio ambiente e sociais (BASTIAN, 

2001). A compressão do que representa esta categoria é imprescindível para análise 

dos problemas complexos imputados por disputas pelo ordenamento territorial que 

se constituem nas causas próximas ou diretas das mudanças pelo uso da terra. Porém, 

há também as causas subjacentes definidas por um complexo de questões sociais, 

políticas, econômicas, variáveis demográficas, tecnológicas, culturais e biofísicas que 

determinam as relações do homem com o meio. Estas relacionadas aos municípios, 

estados, países ou até mesmo em uma escala global por meio de relações de mercado 

complexas e diferentes níveis de organização (LAMBIN, GEIST e LEPERS, 2003). 

Diante da hipótese e objetivos que nortearam a pesquisa, este trabalho adota o 

conceito paisagem como conceito chave para a investigação de como as diferentes 

paisagens, reveladas por diferentes dados impactam no estudo do espaço rural goiano. 

Metodologia e organização do trabalho 

A metodologia proposta tem como principal objetivo compreender o impacto 

da utilização de dados gerados por diferentes metodologias de produção na 

construção e análise da paisagem. Para isto utilizou-se como estudo de caso uma 

análise sobre a dinâmica de ocupação e mudança de uso da terra para o espaço rural 

goiano no período de 1985 a 2017. O desenvolvimento desta investigação foi 
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apresentado em três cenários construídos com diferentes conjuntos de dados. O 

primeiro cenário, foi construído tendo como referência os dados do IBGE, uma vez que 

este órgão é o responsável pela produção das estatísticas agrícolas oficiais do país e 

que são disponibilizadas mundialmente pela FAO. O Cenário 2, foi elaborado por meio 

da análise de uma série temporal de imagens Landsat para pontos sorteados de forma 

aleatória dentro dos limites territoriais goiano e, o Cenário 3, teve como base uma 

comparação entre os dados produzidos pelos principais projetos de produção de 

dados acerca dos usos rurais para o estado de Goiás. 

A análise de cenários nasceu a partir de estudos estratégicos durante a segunda 

guerra mundial. No início dos anos 1970, o método passou a ser aplicado a questões 

ambientais por meio de estudos demonstrando possíveis cenários futuros da 

sociedade e do meio ambiente, conhecidos como Limits to Growth (RANDERS e 

MEADOWS, 2004). Outros estudos passaram a utilizar o método para estudar a 

sustentabilidade global e as mudanças na qualidade do ar, cobertura vegetal entre 

outras (ALCAMO et al., 1990; LEGGETT et al., 1992; HORDIJK, 1995; RASKIN et al., 

1998; COSGROVE e Rijsberman, 2000; Nakicenovic et al., 2000; Rotmans et al., 2000; 

MORITA et al., 2001; MAYERHOFER et al., 2002; CARPENTER et al., 2005). O 

potencial dos cenários está na capacidade de demonstrar períodos na história de um 

determinado ambiente por meio de uma construção interdisciplinar e uma análise 

complexa permitindo a previsão de cenários futuros e o estudo de possíveis problemas 

ambientais e sociais por estes demonstrados (HORDIJK,1995; VAN DAALEN et al. 

1998). 

Desta forma, esta tese é composta por esta apresentação; três capítulos 

contendo, em formato de artigos, cada um dos Cenários já mencionados acima; por 

uma discussão conjunta dos três cenários exposta nas considerações finais; e, por 

quatro apêndices.  Nestes, são apresentados 3 artigos iniciais que auxiliaram na revisão 

dos conceitos e no desenvolvimento dos métodos utilizados para a construção dos 

cenários. No Apêndice A é apresentado o artigo intitulado “Dinâmica do uso da terra 

na agropecuária: a informação sob a perspectiva do método” no qual foi discutido 

como dados produzidos por diferentes metodologias podem apoiar uma decisão. O 
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Apêndice B traz o artigo “A pecuária goiana vista pela janela de um SIG” que tem 

como objetivo apresentar uma espacialização dos dados produzidos pelo IBGE para a 

pecuária em Goiás, demonstrando a potencialidade de um SIG para estudar padrões 

em um determinado recorte temporal e espacial. Já o Apêndice C, traz um artigo que 

foi um teste da metodologia utilizada para construir o Cenário 2.  O artigo “Uma 

abordagem temporal para o espaço rural goiano por meio da aplicação de métodos 

estatísticos à interpretação visual de imagens Landsat – 1985-2017” objetivou entender 

e quantificar as mudanças no espaço rural goiano, para o período entre 1985 e 2017, 

tendo por referência técnicas de amostragem estatística aplicadas à interpretação 

visual de imagens Landsat. No Apêndice D, é apresentado os materiais 

complementares do artigo do Capítulo 2. Como esta tese foi construída por meio da 

articulação entre artigos optamos por apresentar as referências bibliográficas ao final 

de cada capítulo. 
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CENÁRIO 1  
 

DINÂMICA DO USO DA TERRA EM GOIÁS DE 1985 A 2017: UM 

ESTUDO DE CASO SOBRE O ESPAÇO DA INFORMAÇÃO1 

 

Introdução 

O desafio de produzir alimentos diante da expansão populacional é um 

problema já bastante anunciado por diversos cientistas e estudiosos (EVANS, 2009; 

GODFRAY et al., 2010; SMITH et al., 2010). De acordo com estimativas do Banco 

Mundial, a demanda de carne em 2030 crescerá por volta de 85% e a demanda por 

produtos da agricultura crescerá em torno de 50% (WORLD BANK, 2008). Esta 

demanda crescente do consumo de gêneros alimentícios promove mudanças no uso 

da terra em todo o mundo. No caso brasileiro, pressiona a expansão das fronteiras 

agrícolas e fomenta as disputas pelo uso da terra e a intensificação agropecuária.  

 A compreensão da dinâmica do uso da terra constitui-se de tema de grande 

relevância uma vez que subsidia inúmeras aplicações científicas e práticas, 

impactando nos processos e padrões ambientais, econômicos e sociais. No entanto, 

para que estas análises sejam suficientemente embasadas é necessário também 

produzir, mas desta vez a pressão é sobre a geração de dados. Dados que permitam 

compreender melhor os fenômenos envolvidos na dinâmica de mudanças de uso da 

terra, mas também para que os atores envolvidos nesta dinâmica se organizem e 

possam tomar decisões acertadas e capazes de atender as necessidades de aumento da 

produção sem abdicar da preservação ambiental.  

 
1 Este capítulo tem como função atender ao primeiro objetivo específico da tese apresentando 

uma narrativa acerca da dinâmica do uso da terra no estado de Goiás por meio de dados subjetivos 
produzidos pelo IBGE, de 1985 a 2017, as principais políticas públicas que influenciaram mudanças no 
estado e, uma análise sobre as potencialidades e limitações destes dados representarem esta 
dinâmica. Este capítulo constitui-se por artigo ainda não publicado. 
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No Brasil muitos desses dados são produzidos pelo Instituto Brasileiro de 

Geografia e Estatística (IBGE). Este órgão, que tem como missão "Retratar o Brasil com 

informações necessárias ao conhecimento de sua realidade e ao exercício da cidadania" 

(IBGE, 2019a), se firma como um dos principais provedores de dados e informações 

acerca do país. Os dados produzidos são enviados anualmente para a FAO 

(Organização das Nações Unidas para a Alimentação e a Agricultura) e adotados como 

dados oficiais do Brasil. Atualmente, o IBGE possui um sistema de pesquisas 

agropecuárias composto por pesquisas subjetivas e cadastrais. Nas pesquisas 

cadastrais são levantados dados de produção pecuária e estoques. Já as subjetivas 

levantam dados referentes à produção agrícola, pecuária, da silvicultura e 

extrativismo vegetal (IBGE, 2019a). 

No entanto, estes dados obtidos de forma subjetiva têm sido muitas vezes alvos 

de crítica, devido a inconsistências nas séries temporais, por não apresentarem uma 

amostragem e um tratamento estatístico suficientes para fornecer estimativas 

imparciais e acompanhadas de nível de significância e margem de erro (STEHMAN, 

2013; OLOFSSON et al., 2014; FAO, 2016; ZALLES et al., 2019). Os dados estatísticos 

utilizados na análise proposta por este artigo são provenientes da PAM (Pesquisa da 

Agricultura Municipal) (IBGE, 2017a), da PPM (Pesquisa da Pecuária Municipal) 

(IBGE, 2017b) e da PEVS (Pesquisa da Extração Vegetal e da Silvicultura) (IBGE, 2017c), 

pesquisas estruturais e subjetivas coletadas pelo IBGE. Neste estudo, as variáveis 

destas pesquisas foram espacializadas para os municípios pertencentes ao estado de 

Goiás, demonstrando a dinâmica do setor agropecuário, e revelando uma história 

contada por dados. Desta forma, este artigo tem como objetivo apresentar: (i) uma 

discussão sobre a dinâmica do uso da terra no estado de Goiás por meio de dados 

subjetivos produzidos pelo IBGE; (ii) uma discussão sobre a potencialidade e limitação 

destes dados representarem esta dinâmica. 

O estado de Goiás possuí uma área territorial de aproximadamente 34,01 

milhões de hectares (IBGE, 2019b), sendo que a área de Cerrado goiano corresponde a 

~16,3% da área total do bioma (IBGE, 2019c). Este importante hotspot mundial, por estar 
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inserido em uma importante fronteira agrícola brasileira, com alta produção de grãos 

e carne bovina, sofre com altas taxas de 

devastação ambiental (JEPSON e FILIPPI, 

2010). Entre 2002 e 2011 a taxa de 

desflorestamento foi de 1% ao ano, o que é 2,5 

vezes maior que a da Amazônia 

(STRASSBURG et al., 2017). Desta forma, o 

estado de Goiás constitui-se de um importante 

estudo de caso para embasar a discussão 

principal deste trabalho sobre a eficácia do 

dado subjetivo em elucidar a dinâmica de uso e ocupação do solo de uma determinada 

de região. 

Dados e métodos 

O desdobramento proposto para o trabalho visa desenvolver uma análise 

acerca das potencialidades e limitações do dado subjetivo representar a dinâmica do 

uso da terra no estado de Goiás.  Para este fim, foi construído um estudo de caso tendo 

como referência os dados do IBGE para o estado de Goiás. O recorte temporal 

constitui-se pelos anos de 1985 a 2017. O recorte espacial, Figura 1, foi definido pelos 

limites territoriais do estado de Goiás e seus 246 municípios (IBGE, 2017d). 

Os dados estatísticos utilizados na análise são provenientes da PAM (IBGE, 

2017a), da PPM (IBGE, 2017b) e da PEVS (IBGE, 2017c). A PAM divulga dados sobre 

quantidade produzida, área plantada e colhida, rendimento médio e valor da 

produção agrícola. A PPM pesquisa efetivo dos rebanhos, ovinos tosquiados, vacas 

ordenhadas, produtos de origem animal e produção da aquicultura. Já a PEVS tem 

como foco a quantidade e valor dos principais produtos obtidos através do processo 

de exploração dos recursos florestais nativos, denominado extrativismo vegetal, bem 

como, quantidade e valor dos principais produtos da silvicultura. Todas são pesquisas 

de frequência anual e abrangem todo o território nacional, disponibilizando 

Figura 1- Área de estudos – Estado de 

Goiás e municípios. 

https://drive.google.com/file/d/1pHsQ1VCcTcGrVVMhecUy3Zsq0Qp2fhmI/view?usp=sharing
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informações para o Brasil, Regiões Geográficas, Unidades da Federação, Mesorregiões 

Geográficas, Microrregiões Geográficas e Municípios. Os dados são obtidos de forma 

subjetiva por meio de consultas a diversos especialistas, empresas e órgãos do setor, 

para obtenção de dados de plantio, comercialização dos produtos e insumos entre 

outros. Para isto é mantido um sistema de fontes de dados em caráter permanente, de 

forma a permitir um acompanhamento dos fenômenos ocorridos durante todo o ano 

civil (IBGE, 2017a, 2017b, 2017c). 

As variáveis das pesquisas foram espacializadas sobre a base constituída pela 

malha municipal digital disponibilizada pelo IBGE (IBGE, 2019d). Além dos valores 

primários das variáveis em análise, também foram espacializados o valor do 

crescimento ao longo do período de estudo por unidade de área de algumas variáveis. 

Para esta segunda espacialização, o período de estudos foi subdivido em 3 intervalos, 

1986-1996, 1997-2007 e 2008 a 2017. Tendo como marco inicial o ano de 1985, para cada 

município, foi calculado o incremento de área colhida em cada ano comparado com o 

ano anterior. Este incremento foi divido pela área do município criando um valor de 

incremento de área colhida por unidade de área do município. Para cada um dos três 

períodos mencionados anteriormente foi espacializado o valor percentual médio do 

incremento de área colhida por unidade de área do município no período. Uma 

exceção foram os dados provenientes da PEVS. Para estes foram considerado os dados 

de 1986 e 2017. Esta diferença da data inicial da análise dos dados da produção da 

PEVS deve-se ao fato do ano de 1986 ser o primeiro ano de levantamento da pesquisa. 

As informações obtidas a partir dos gráficos e figuras elaboradas por meio dos dados 

subjetivos foram então discutidos quanto à potencialidade de demonstrar a dinâmica 

do setor agropecuário no estado de Goiás. 

Resultados e discussão 

A DINÂMICA DE USO DA TERRA EM GOIÁS POR MEIO DE DADOS SUBJETIVOS – PAM, PPM, PEVS 

Ao longo do período de 1985 a 2017, observa-se a antropização do estado de 

Goiás expressa predominantemente pela expansão do rebanho bovino, da área 

plantada das culturas anuais e da cana-de-açúcar, Figuras 2(A). O rebanho bovino, em 
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2017, teve um aumento de 16,8% em relação a 1985; enquanto a safra de cereais, 

leguminosas e oleaginosas cresceu 108,6% no mesmo período. Apesar das pastagens 

plantadas e áreas de cultivo de grãos se configurarem como principais atores na 

disputa pelo uso da terra no estado, a produção agropecuária goiana participa do 

contexto nacional com um rol bem mais amplo de gêneros agropecuários.  

Em 2017, Goiás produziu 32 dos 64 produtos investigados pela Pesquisa 

Agropecuária Municipal (PAM) (IBGE, 2017a), sendo o maior produtor de sorgo e de 

tomate, e o segundo maior produtor de cana-de-açúcar, girassol e alho. Na Figura 2(B) 

é possível observar a participação percentual do estado em vários gêneros agrícolas e 

efetivos de animais para o ano de 2017. Neste ano, o rebanho bovino do estado 

correspondeu a 10,63% do efetivo nacional, sendo o segundo maior rebanho do país. 

A bovinocultura, favorecida pelas condições naturais da paisagem goiana, predomina 

de forma extensiva (IBGE, 2017b), e, apresenta-se atuante na disputa pelo uso da terra. 

As pastagens ocupam ~21% do território brasileiro sendo destinadas tanto a reserva 

de terra como para engorda do rebanho (PARENTE et al., 2017). 

De uma forma geral, a vocação do rebanho goiano é predominantemente para 

corte, uma vez que apenas 8,70% do rebanho constituiu-se de vacas ordenhadas em 

2017. A dinâmica elucidada pela Figura 3 é de uma redução de vacas ordenhadas 

simultânea ao aumento da produção de leite, com um consequente aumento da 

produtividade de leite por vaca. Adicionalmente, a Figura 3 (A) demonstra que a 

vocação do rebanho não é uniforme em todo o estado, sendo que os clusters de 

Figura 2 – (A) Área colhida por grupos (ha) – PAM e rebanho bovino (cabeças) – PPM, (B) Participação da 

produção estadual no total nacional (%). 

https://drive.google.com/open?id=16ICdu3Fy47-_sHIJbfuPno59JlPM6K78
https://drive.google.com/file/d/1wlXXLJ3IMl0tIP1ize-naboLcm6iYX7g/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1wlXXLJ3IMl0tIP1ize-naboLcm6iYX7g/view?usp=sharing
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produção leiteira não estão localizados nas mesmas regiões onde encontram-se os 

maiores rebanhos. No entanto, a produtividade de leite por vaca cresceu em 

praticamente todos os municípios, demonstrando um processo de especialização do 

rebanho e intensificação da produção característicos da expansão da fronteira agrícola 

(MIZIARA e FERREIRA, 2008).  

 

Além da criação bovina, a agricultura, em especial a soja, o milho e a cana-de-

açúcar são os principais usos que concorrem pela terra no estado de Goiás. De 1985 a 

2017, a área colhida do estado, ou seja, o somatório de toda a área colhida no ano com 

uma das culturas pesquisadas pela PAM, praticamente dobrou, Figura 4 (A).  A partir 

dos anos 1970, sob a justificativa da integração nacional, inicia-se uma fase de 

reordenamento do território brasileiro por meio da implantação de políticas públicas 

que direcionam a expansão da fronteira agrícola para as regiões Centro e Norte do 

país, a modernização da agricultura e a capitalização do campo. O Programa de 

Desenvolvimento das Áreas de Cerrado (Polocentro), o Programa Especial da Região 

Figura 3 – (A) Espacialização dos bovinos e produção de leite em 1985 e 2017, (B) Efetivos de bovinos 

(cabeças) e produção de leite (Mil Litros). 

 

https://drive.google.com/file/d/1lM4ctCV2sEw1Byj_K_XQyIgW-fYBjZy9/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1-bFhziwaxhWMCanVqMmIabaJsxlbAcla/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1MmLdVopehXNPLQBk5vVwfENBVv1I1lZI/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1MmLdVopehXNPLQBk5vVwfENBVv1I1lZI/view?usp=sharing
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Geoeconômica de Brasília e o Programa de Cooperação Nipo-Brasileiro para o 

Desenvolvimento do Cerrado (Prodecer) são algumas das iniciativas que destinaram 

vultuosos recursos para financiar obras de infraestrutura, dotar o Brasil de uma base 

industrial mais autônoma e desenvolver a agricultura, pecuária, agroindústria, 

visando a ocupação e desenvolvimento da região Centro-Oeste e do Cerrado (ALHO 

e MARTINS, 1995; ESTEVAM, 2004).  

Na Figura 5, este avanço da fronteira agrícola para o interior do estado de Goiás 

pode ser visualizado, principalmente pela grande expansão das áreas de soja, milho e 

cana-de-açúcar. Enquanto a área colhida de Goiás teve um crescimento de ~2 vezes, a 

produção anual apresentou um crescimento de ~ 5 vezes para o grupo cereais, 

leguminosas e oleaginosas; e, de 11 vezes para a cana-de-açúcar, Figura 4(A). Isto 

demonstra que apesar da expansão de área, a produção agrícola tem crescido a taxas 

bem superiores. Este aumento da produção pode ser explicado pelo desenvolvimento 

e aplicação de novas tecnologias responsáveis por tornar as lavouras mais 

competitivas por meio do aumento da produtividade (IBGE, 2017a). 

A soja é um dos principais produtos da agricultura goiana devido tanto aos 

volumes exportados, como os destinados a abastecer o setor interno na produção de 

farelo e de óleo (IBGE, 2017a). Em 2017, somente esta commodity foi responsável por 

47,63%, Figura 4(B), de todo o valor da produção agrícola em Goiás. Iniciou seu ciclo 

Figura 4 – (A) Produção e área colhida total do estado, (B) Participação da produção em R$ 

no total do estado (%). 

 

https://drive.google.com/file/d/1x2b-ed--8xG8DYMMu7OluSAPVsQxYXq0/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1KqzDFwl7pLn08uBoNen79X3WCbWg4c-x/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1KqzDFwl7pLn08uBoNen79X3WCbWg4c-x/view?usp=sharing
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de crescimento na década de 

1980, tornando-se em 2017 a 

principal cultura produzida 

(IBGE, 2017a), com mais de 

50% de toda área colhida no 

estado, Figura 5 e Figura 6. 

O milho, atualmente 

possui a segunda maior área 

colhida em Goiás. A partir de 1990, face a grande expansão da soja, as lavouras de 

milho entraram em uma fase de declínio. A recuperação destas lavouras passa a 

ocorrer a partir do ano de 2006, com disseminação do plantio do milho 2ª safra, Figura 

7 (A), (B) e (C).  

No início do período do estudo, o milho e a soja, concorriam pelo uso da terra 

apresentando apenas uma safra plantada no estado. A partir de 2003, a PAM passa a 

levantar os dados da produção de milho separado por safras devido ao 

estabelecimento de uma nova dinâmica no estado. O milho passa a ser plantado não 

Figura 6 – Áreas colhidas (ha) para as culturas da PAM e área de florestas 

plantadas em ha (PEVS). Legenda para a Figura 5. 

Figura 5 – Espacialização, para 1985 e 2017, das áreas colhidas de arroz, feijão soja, milho, sorgo, cana-de-

açúcar, algodão, tomate, girassol, alho, café, frutas (PAM) e da área plantada com espécies florestais (PEVs). A 

legenda de cores está de acordo com a Figura 6.  

 

https://drive.google.com/file/d/1kUrr8A82XaOCzFkj5wFjNvY7equRzFom/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1kUrr8A82XaOCzFkj5wFjNvY7equRzFom/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1zfV57pDn-T3A5_WpdlsKaZZ6lwa-MXMv/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1tiWevpZE-vIOeuOLAmhVxaCBz8XrY6wc/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1kUrr8A82XaOCzFkj5wFjNvY7equRzFom/view?usp=sharing
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somente como opção de cultura durante a primeira safra, mas também como opção de 

cultura de 2ª safra, plantada após a colheita da soja, Figura 8. Desta forma, nas regiões 

onde as condições climáticas favorecem esta prática, a área colhida de milho 2ª safra 

ultrapassou a área do milho 1ª safra. Adicionalmente, o 

milho deixou de concorrer com a soja pelo uso da terra 

consolidando esta nova dinâmica de plantio, soja na 

primeira safra e milho na segunda safra. No entanto, o 

aumento da produção destas duas culturas foi muito 

superior ao aumento da área, Figura 7 (A) e (B), o que 

indica que além da expansão de área, houve também a 

intensificação da agricultura, expressa na Figura 7 (C) pela elevação do rendimento 

médio. Por se tratar de culturas não irrigadas e que dependem de um regime de chuvas 

adequado nas diversas fases de desenvolvimento da planta, a curvas da Figura 7 

apresentam picos de máximo e mínimo, para anos de condições climáticas ideais e 

quebras de safra, geralmente ocasionadas por veranicos no mês de janeiro, quando 

culturas de primeira safra, ou por término prematuro do período de chuvas no caso 

de culturas de 2ª safra.  

A cana de açúcar, ao lado das lavouras de soja e milho, constitui-se de uma 

commodity com grande impacto econômico para o estado, já que após a soja, foi a 

cultura que agregou em 2017 maior valor à produção agrícola goiana, Figura 4 (B). 

Adicionalmente, suas lavouras possuem uma área em expansão, Figuras 5, 6 e 7(A), 

cujo início remonta a década de 1970 com o Programa Nacional do Álcool (Proálcool) 

elaborado pelo governo brasileiro. Este programa, devido aos efeitos das crises 

Figura 8 – Área colhida do milho 

por safras (ha). 

Figura 7 – (A) Área colhida das culturas (ha), (B) Produção das culturas (toneladas), (C) Rendimento médio 

anual das culturas (kg/ha). 

https://drive.google.com/file/d/1yQjd5de2hPgN38wBSn1bKOGyIOd8VIzw/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1yQjd5de2hPgN38wBSn1bKOGyIOd8VIzw/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/13l4pKF9w0TCIugfnotWHF2Unq4pSf5RP/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1ILKXORW-i53XGl3EJU22rDTVfEbn8kkW/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1GayF_Z3GvPop52RYCniWbvbmB4NWwBhD/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1GayF_Z3GvPop52RYCniWbvbmB4NWwBhD/view?usp=sharing
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mundiais do petróleo de 1975 e 1979, visava atingir a autossuficiência energética 

brasileira. Adicionalmente, favoreceu a instalação de destilarias no estado e a entrada 

das agroindústrias ligadas ao setor canavieiro por volta do início dos anos 1980 (VIAN 

e BELIK, 2002; FERREIRA, 2006). Porém, após os anos 2000, diante do contexto 

nacional e internacional da produção de bioenergia, esta expansão ocorreu de forma 

mais intensa, culminando com o Plano Nacional de Agroenergia (2006 - 2011) e com a 

chegada dos veículos flex-fuel. Com isto, a formação e a consolidação do setor 

sucroalcooleiro goiano dependeram, em grande parte, das políticas públicas adotadas 

no período após o ano 2000, que incentivou a migração de agroindústrias vindas do 

Nordeste e de São Paulo, além da entrada de grupos estrangeiros no setor (MOREIRA 

e GOLDEMBERG, 1999; NASS et al., 2007; RUDORFF et al., 2010; IBGE, 2017a). 

Também para a cana-de-açúcar, as inovações tecnológicas incorporadas ao setor, 

levaram a um crescimento da produção superior ao gerado pela expansão da área, 

Figura 7 (A), (B) e (C). O setor sucroalcooleiro atual constitui-se de um setor com 

elevado grau de tecnificação, utilizando-se de processamento industrial da cana-de-

açúcar para a produção dos mais variados produtos: açúcar VHP, cristal, refinado, 

orgânico, além de etanol nas formas anidro, hidratado, em gel e levedura. 

Adicionalmente, também produz energia pela biomassa da cana como o bagaço e a 

palha, cujo excedente ainda se constitui como fonte de renda complementar, sendo 

vendida para as companhias de eletricidade (FERREIRA, 2006).  

No que tange a silvicultura, o estado de Goiás tem hoje a 12ª maior área de 

florestas plantadas para a produção madeireira. Se em 1986 a produção de madeira de 

silvicultura praticamente inexistia no estado, atualmente tem crescido a cada ano, 

sendo predominante as espécies do gênero Eucalyptus, Figura 5 e Figura 6. Este 

crescimento é justificado principalmente pela demanda para o setor energético como 

fonte de energia em caldeiras, secadores de grãos, indústrias cerâmicas e fornos de 

mineradoras (REIS et al., 2015).  

Como já mencionado, os usos da terra para a criação bovina extensiva, por meio 

de pastagens; para as lavouras de soja, milho e cana-de-açúcar, sãos preponderantes e 
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apresentam uma dinâmica complexa de apropriação da terra. Desta forma, no 

primeiro período (1986-1996) da Figura 9, as pastagens e a prática de pecuária 

extensiva, representadas pela espacialização do efetivo bovino, apresentam-se como 

elementos centrais deste processo assim como elucidado em MIZIARA e FERREIRA 

(2008).  

Com a expansão da fronteira agrícola esta ocupação de baixa produtividade vai 

sendo substituída por pastagens plantadas e lavouras de culturas temporárias como 

pode ser visualizado nos períodos subsequentes, 1997 a 2007 e 2008 a 2017. 

Concomitantemente com este processo, observa-se as áreas de pastagens e de culturas 

anuais sendo apropriadas pela expansão da cana-de-açúcar nos municípios mais ao 

sul do estado e o deslocamento dos rebanhos bovinos para os municípios mais ao 

norte, Figura 9. Este deslocamento da criação bovina pode ser explicado pelo baixo 

custo da terra nestas regiões, além de uma topografia que dificulta a implantação da 

mecanização da agricultura (FERREIRA et al.; 2007). Outros fatores como a pressão 

imposta pelo avanço das culturas anuais, como soja, milho e cana-de-açúcar nas 

regiões centro, sul e sudoeste também contribuíram para o deslocamento do rebanho, 

Figura 5 (IBGE, 2017b).   

As transformações socioespaciais ocorridas nos 33 anos abrangidos pelo 

período de estudo demonstram como a modernização da agropecuária mudou 

profundamente a lógica da ocupação agropecuária no estado. Em um primeiro 

momento os solos naturalmente mais férteis e úmidos se restringiam aos vales e as 

pastagens nativas eram comumente encontradas em planaltos e não havia conflito 

entre os usos. Porém, com a modernização da agropecuária, os transportes romperam 

as limitações da distância, as inovações tecnológicas mecanizaram a agricultura e 

levaram fertilidade aos solos que antes não eram propícios as atividades agrícolas 

(SILVA et al., 2013). A análise apresentada na Figura 9 deixa evidente o padrão do 

processo de expansão da agricultura em Goiás. Ou seja, o deslocamento do rebanho 

para os municípios mais ao norte do estado, concomitantemente com o crescimento da 

agricultura e da cana-de-açúcar nas regiões mais ao sul. A intensificação da pecuária 
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no Cerrado ainda se configura como o principal estímulo para uma expansão ainda 

maior das áreas cultivadas, seja por meio de um melhor manejo da terra, ou por meio 

de uma maior mecanização e qualificação da mão-de-obra (ROCHA et al., 2011; 

LAMBIN et al.; 2013). 

POTENCIALIDADES E LIMITAÇÕES DO DADO SUBJETIVO 

A análise e discussão apresentadas na seção anterior demonstram a grande 

quantidade de informações que é possível extrair de dados que atualmente são 

levantados de forma subjetiva. No entanto, as dúvidas e questionamentos acerca dos 

dados que são produzidos configuram-se como elemento central na qualidade dos 

resultados dos estudos que destes se utilizam.  Afinal estes estudos serão sempre uma 

função da metodologia dos dados utilizados. 

Figura 9 - Evolução do uso da terra nos municípios de Goiás segundo estimativas da PAM e PPM 

para as variáveis consideradas neste estudo. Os mapas mostram a variação da área/efetivo anual de 

uma dada variável por unidade de área do município em três períodos distintos (1986 - 1996, 1997 - 

2007, 2008 - 2017). 

V
a

ri
a

ç
ã

o
 a

n
u

a
l 
d

a
 v

a
ri
á

v
e

l/
u
n

id
a

d
e

 d
e
 á

re
a
 d

o
 m

u
n

ic
íp

io
. 

C
re

s
c
im

e
n

to
 m

é
d

io
 n

o
 p

e
rí

o
d

o
 c

o
n

s
id

e
ra

d
o

 (
%

 d
e

 a
u

m
e
n

to
 o

u
 

https://drive.google.com/file/d/15_it0ABc3wcwj8ThQXOdwChdw3leT2JS/view?usp=sharing


27 

 

 As pesquisas PAM, PPM e PEVS empregadas na análise anterior constituem-

se de pesquisas subjetivas, de frequência anual e amostra não definida, uma vez que a 

coleta é realizada junto a uma rede de especialistas, empresas e órgãos do setor, por 

meio de reuniões e ou visitas as unidades e instituições, além da obtenção de dados 

acerca de produção e comercialização, entre outros, gerando estimativas por meio de 

um questionário para cada município. Embora as variáveis coletadas constituam-se 

por variáveis físicas como área, produção e rendimento médio, aparentemente sem 

problemas quanto a sua mensuração, a precisão dos números não é garantida devido 

ao aspecto subjetivo que a coleta impõe ao dado, ou seja, devido ao viés posto pela 

percepção que o informante tem sobre o que informa.  

Apesar de existirem recursos para controlar as respostas do informante por 

meio de perguntas indiretas, muitas vezes, estes recursos não são suficientes para 

evitar que os dados sejam distorcidos.  Uma das premissas do conhecimento científico 

é a demonstração do método que gerou este conhecimento, permitindo assim sua 

reprodutibilidade. Nesta perspectiva, alguns critérios como objetividade, 

fidedignidade, validade, utilidade, economia, normatização e comparabilidade são 

utilizados para garantir a confiabilidade dos métodos utilizados (OSGOOD et al., 1957; 

GIL, 2008). Quanto a fidedignidade, presume-se a existência de uma variação espacial 

e temporal das variáveis coletadas pela PAM, PPM e PEVS o que gera problemas 

quanto a consistência e estabilidade. A variabilidade espacial decorre do fato que 

dificilmente a mesma equipe irá atuar na coleta de todos os municípios brasileiros. 

Adicionalmente, pode ocorrer também a variação temporal da qualidade do dado, já 

que nem sempre a mesma equipe haverá atuado na coleta do dado para toda a série 

temporal disponibilizada. No entanto, além da variação da equipe de coleta, outros 

agentes podem acarretar a variação temporal e espacial da qualidade do dado, já que 

esta é uma função de toda a rede de informações existente em cada município, da 

existência de órgãos públicos atuando no setor agropecuário, da qualidade dos 

cadastros existentes, entre outros. Regiões do estado com forte presença da 

agroindústria, com municípios com destaque na produção agrícola e/ou pecuária 
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podem ter uma rede de informações mais organizada, enquanto os municípios com 

vocação para a agricultura familiar, menos organizados em instituições e empresas, 

podem nem sempre ter cadastros organizados, tornando a coleta difícil. Quanto a 

validade pode-se considerar que uma medida é considerada válida quando se mede 

exatamente o que se pretende medir (GIL, 2008), ou seja, se a definição operacional de 

variável reflete o seu verdadeiro significado teórico. A ausência de um tratamento 

estatístico das variáveis levantadas impossibilita uma aferição quanto a validade do 

que está sendo medido, já que não há margem de erro ou nível significância. Além da 

variabilidade no tempo e no espaço da qualidade do dado subjetivo ainda há a questão 

da escolha da escala de acordo com a qual os dados serão apresentados. Pois toda esta 

variabilidade apresenta maior impacto quanto menor a escala da análise. É possível 

compreender que as distorções adicionadas aos dados de um determinado município 

terão maior impacto caso este seja apresentado em uma escala municipal. Porém, este 

impacto diminui à medida que esta distorção é diluída por uma apresentação do dado 

por microrregiões, mesorregiões, estados, ou ainda para a totalidade do território 

nacional. 

Diante do exposto, surge o questionamento sobre a existência de outros dados 

mais exatos. E o Censo Agropecuário? Seria uma informação de maior fidedignidade? 

E quanto a validade?  Difícil responder este questionamento, já que como as demais 

pesquisas, o Censo Agropecuário também se constitui de uma pesquisa subjetiva e 

igualmente está vinculado a percepção que o informante tem sobre o que informa. 

Desta forma, este pode omitir ou aumentar as informações fornecidas, distorcendo o 

dado gerado.  No entanto, quanto à validade há uma vantagem sobre as anteriores, já 

que o espaço amostral da pesquisa é o próprio universo, constituído por todos os 

estabelecimentos agropecuários existentes no país. Adicionalmente, possibilita que 

sejam levantados dados de um número muito superior de variáveis. Porém, à 

frequência de realização apresenta-se como uma desvantagem em relação as 

estruturais anuais. Os últimos censos agropecuários não apresentaram frequência 

constante, além da variação das datas e períodos de referência e das variáveis 
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levantadas a cada ano. Os Censos de 1920, 1940 e 1950 foram realizados no período 

entre guerras e a coleta visava apenas um mapeamento básico da agropecuária 

brasileira.  O Censo de 1960 incorporou variáveis que visavam demonstrar os avanços 

das políticas públicas aumentando o número de informações sobre os 

estabelecimentos, uso do solo, adoção de inovações, mão de obra, relações de trabalho, 

despesas e destino da produção. Em 1970, visando ampliar o conhecimento acerca da 

gestão do estabelecimento, foram incorporadas ainda questões sobre a condição do 

produtor – proprietário, arrendatário, parceiro, ocupante, outra. O inquérito de 1980 

introduziu variáveis sobre a utilização de incentivos fiscais para a produção. O de 1985 

visou avaliar a utilização de assistência técnica. O próximo censo foi realizado somente 

em 1995-1996, com uma mudança no período de referência.  A crise da política agrícola 

que vinha sendo praticada, o contexto da data de sua realização, coincidente com o 

plano Real, levou a realização de um censo que não deu continuidade ao detalhamento 

de aspectos tecnológicos e uso do solo como os anteriores. Porém, levantou aspectos 

detalhados da estrutura fundiária e variáveis que permitem estudar a transição para 

uma política agrícola mais liberal. O Censo de 2006 apresentou um rol de questões que 

focou o produtor e não o estabelecimento, como por exemplo, sexo, migração, 

membros da família, entre outras e continuou a investigação sobre uso de tecnologia e 

gestão da propriedade (IBGE, 2014). O Censo de 2017 custou cerca de 770,3 milhões de 

reais, pesquisou cerca de 5,3 milhões de estabelecimentos em 5.570 municípios 

brasileiros. A coleta foi realizada por meio de 19 mil recenseadores e os dados 

analisados por 7.500 analistas e supervisores (IBGE, 2017f). O questionário foi dividido 

em 41 quadros abrangendo questões sobre diferentes temas acerca da realidade da 

agropecuária brasileira (IBGE, 2017g).  

Como já mencionado, um estudo ou análise é sempre uma função da 

metodologia de produção dos dados empregados. A fim de exemplificar esta 

afirmação, foram selecionados, a partir da ferramenta de busca do Google acadêmico, 

três artigos sobre mudanças do uso da terra em Goiás com maior número de citações 

para os termos de busca “expansão” and “agricultura” and “Goiás” and “IBGE” e que 
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utilizavam exclusivamente dados subjetivos do IBGE em suas análises (BEZZERA e 

CLEPS JR., 2004; MIZIARA e FERREIRA, 2008; ABDALA e RIBEIRO, 2011). Foi então 

realizada uma análise de como estes textos utilizaram os dados do IBGE para 

construírem seus estudos. Em MIZIARA e FERREIRA (2008) foi demonstrada a 

expansão da fronteira agrícola no estado de Goiás por meio de variáveis dos Censos 

agropecuários de 1940, 1950, 1970, 1975, 1980, 1985, 1995-1996. A análise das variáveis 

permitiu que o trabalho verificasse uma tendência de incorporação de novas áreas a 

partir de 1940, uma migração de áreas de usos não agrícolas para a agricultura e uma 

intensificação das áreas existentes a partir de 1975. No entanto, apresenta a discussão 

utilizando-se de apenas duas variáveis espacializadas: número de tratores e áreas das 

lavouras em Goiás. As demais variáveis são apresentadas somente em tabelas com 

valores totais para o estado. Outras variáveis do censo poderiam enriquecer a 

discussão e demonstrar a ocupação do território em Goiás sendo condicionada por 

questões como fertilidade natural, topografia e tecnologia. No entanto, percebe-se que 

a escolha das variáveis a serem espacializadas dependiam da disponibilidade destas 

para todos os municípios, em diferentes datas do período do estudo, com datas de 

referências similares e com conceitos iguais. Portanto, a limitação da análise decorre 

de mudanças da base de dados, mudanças na formação dos municípios, mudanças nos 

critérios de obtenção de informações e disponibilização de dados.  

O artigo ABDALA e RIBEIRO (2011) utiliza dados da PAM e dos Censos 

Agropecuários com o objetivo de identificar municípios especializados na produção 

de cana-de-açúcar no estado de Goiás, bem como a dinâmica de expansão destas áreas 

no estado. Foram analisados sobre quais usos as áreas de cana-de-açúcar avançam, os 

impactos sobre o consumo de água e no desflorestamento de remanescentes florestais, 

além da vantagem econômica do complexo sucroalcooleiro sobre os demais, que 

cederam áreas para expansão da produção da cana-de-açúcar. Para análise, foram 

utilizados os dados de área e rendimento de várias culturas levantadas pela PAM para 

todos os municípios goianos no período de 2000 a 2009. Adicionalmente foram 

utilizados os dados de pastagem dos Censos agropecuários de 1975, 1985, 1995 e 2006. 
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O trabalho demonstrou que a cana-de-açúcar foi a cultura com maior expansão da 

produção no estado. Que as culturas temporárias tradicionais como milho, algodão, 

arroz e feijão diminuíram suas participações na área cultivada no estado cedendo área 

para a expansão desta cultura. Da análise da utilização dos dados subjetivos do IBGE 

no trabalho, verifica-se que a qualidade da análise está vinculada a qualidade dos 

dados subjetivos disponibilizados, uma vez que todos os coeficientes utilizados no 

trabalho foram calculados a partir destes dados. Desta forma, toda a qualidade da 

análise também se constitui em uma função da variabilidade espacial e temporal da 

qualidade do dado.  

Em BEZZERA e CLEPS JR. (2004) são utilizados dados de áreas colhidas e 

produção dos Censos Agropecuários para a construção de um texto demonstrando a 

participação do estado como um indutor do desenvolvimento e modernização 

agrícola. Foram utilizados apenas dados referentes aos totais do estado. Não foram 

utilizados os dados municipais e nenhuma espacialização foi feita acerca destas 

variáveis. A coincidência entre os dados dos censos com as datas de implementação 

de políticas públicas de incentivo e expansão demonstram que, apesar da 

subjetividade do dado e da variabilidade da qualidade este foi sensível e capaz de 

demonstrar a modificação da dinâmica da agropecuária gerada por estes fatores de 

indução. 

Conclusões 

 

O estudo sobre o território goiano permitiu que os dados subjetivos levantados 

pela PAM, PPM e PEVS fossem integrados a um universo mais amplo, demonstrando 

que estes possuem sentido ao representar a dinâmica de uso do solo no estado, o que 

evidencia que estes dados são fontes fidedignas de representar esta dinâmica. Apesar 

do Censo Agropecuário abranger todo o universo de estabelecimentos, de ser capaz 

de coletar uma maior quantidade de variáreis demonstrando num determinado 

momento a realidade de uma forma complexa e completa, as pesquisas estruturais 
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anuais permitem uma análise mais detalhada da dinâmica do setor ao longo do tempo. 

No entanto, por meio da geografia apresentada para as mudanças de uso da terra em 

Goiás, também se evidencia a relação intrínseca que há entre o dado produzido e a 

análise que deste se apropria. Esta proposição é também confirmada pela análise dos 

artigos selecionados, na qual é demonstrada que a qualidade dos estudos que utilizam 

destes dados está intrinsicamente relacionada a qualidade da coleta e constitui-se em 

uma função da metodologia de produção dos dados. Em MIZIARA e FERREIRA 

(2008) e ABDALA e RIBEIRO (2011) é possível perceber a dificuldade de análises 

pautadas em dados censitários devido à dificuldade de compatibilização das variáveis 

em níveis municipais de forma a gerar uma série histórica de dados censitários. Já em 

BEZZERA e CLEPS JR. (2004) foi possível perceber uma elevada capacidade dos dados 

em relacionar as alterações na dinâmica do estado com a implementação de políticas 

públicas. Os resultados obtidos reforçam a importância de uma reflexão 

epistemológica por parte das ciências que trabalham com a informação espacializada. 

Em que medida é possível falarmos em uma realidade objetiva? Em que medida a 

realidade é construída pelos dados disponíveis e pelos modelos teóricos 

prevalecentes?  

Diante das dificuldades apresentadas pelas pesquisas estruturais anuais em 

atender critérios de fidedignidade e validade, tanto pela característica subjetiva da 

coleta, quanto pela inexistência de amostra definida, os dados satelitários apresentam-

se como uma alternativa de geração de dados precisos e compatíveis com boas práticas 

estatísticas (STEHMAN, 2013; OLOFSSON et al., 2014; FAO, 2016). Porém estes dados 

restringem-se muitas vezes a quantificação de áreas ou de uma ou outra variável 

específica (RAMANKUTTY, 1998; RAMANKUTTY, 1999a; RAMANKUTTY, 1999b; 

ALMEIDA et al., 2016; DIAS et al., 2016; SCARAMUZZA et al., 2017; TYUKAVINA, 

2017; MAPBIOMAS, 2018). Por exemplo, situações como a verticalização de safras não 

seria facilmente identificada por técnicas de sensoriamento sem a existência de 

informações preliminares sobre esta dinâmica. Uma boa perspectiva talvez fosse a 

utilização de uma metodologia conjunta de dados subjetivos e satelitários. Pois apesar 
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dos dados satelitários atenderem melhor a critérios de fidedignidade e validade, os 

dados subjetivos permitem um conhecimento mais amplo e direto da realidade 

pesquisada. 
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CENÁRIO 2 

 
DINÂMICA DO USO DA TERRA EM UMA REGIÃO DE 

FRONTEIRA AGRÍCOLA BRASILEIRA, 1985-20172 

 

Introdução 

De 1985 a 2017, a população mundial aumentou de 4,9 bilhões para 7,4 bilhões 

(U.S. CENSUS BUREAU, 2018). Como consequência direta do crescimento 

populacional, há uma maior demanda global por alimentos, fibras, água e energia 

(GODFRAY et al., 2010). Inevitavelmente, esse aumento no consumo pressiona os 

recursos naturais existentes, criando um tremendo desafio para a humanidade, ou seja, 

responder às demandas de uma sociedade em expansão sem abdicar da 

sustentabilidade ambiental (CONWAY, 1997; TILMAN et al., 2001; MILLENNIUM 

ECOSYSTEM ASSESSMENT, 2005; BRAUN, 2007; THE ROYAL SOCIETY, 2008; 

EVANS, 2009). 

Essa pressão na produção aumenta a disputa entre os usos da terra, criando um 

arranjo dinâmico ao longo dos anos. Não apenas a agricultura para produção de 

alimentos apresenta-se como ator nesta disputa, mas também as culturas não-

alimentares, como as florestas plantadas  e culturas para a produção de bioenergia, 

além de áreas para preservação da biodiversidade, regeneração florestal, reservatórios 

de água, entre outros (SMITH et al., 2010; THE GOVERNMENT OFFICE FOR 

SCIENCE, 2011). Em relação à produção de alimentos, a extensificação agrícola ainda 

é uma opção importante em regiões como a África Subsaariana, América Latina e 

 
2 Este capítulo tem como função atender ao segundo objetivo específico da tese apresentando 

uma narrativa acerca da dinâmica do uso da terra no estado de Goiás por meio de estimativas anuais 
imparciais de área referentes às principais classes de uso da terra no estado, calculadas a partir de 
métodos estatísticos aplicados à dados de sensoriamento remoto, de 1985 a 2017, bem como uma 
conexão entre a dinâmica do uso da terra no estado e as principais políticas públicas e práticas de 
governança territorial que influenciaram as mudanças na região. Este capítulo constitui-se pela versão 
em português de artigo ainda não publicado, porém submetido e em análise pelo periódico Land Use 
Policy. Os dados e tabelas utilizados na produção deste artigo encontram-se no Apêndice D. 
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Caribe (GREGORY et al., 2002; BRUINSMA, 2003) que, com o crescimento da 

população, intensifica os conflitos pelo uso da terra. Adicionalmente, o aumento dos 

efetivos visando a manufatura de produtos de origem animal também continua a se 

expandir devido a demanda crescente por estes artigos, especialmente nos países em 

desenvolvimento (SMITH et al., 2007; FAO, 2017a). No geral, a produção de borracha, 

fibra e outros produtos florestais quase dobrou de 1961 a 2007. Além disso, as culturas 

para produção de bioenergia, devido ao aumento dos preços dos combustíveis fósseis, 

tendem a crescer cada vez mais (FAO, 2016; FAO, 2017b). Há também o uso de áreas 

para a implementação de parques para fins de recreação e conservação da 

biodiversidade. Da mesma forma, devem ser consideradas as áreas degradadas, 

devido ao uso inadequado e / ou uso excessivo de poluentes (OLDEMAN, 1994). 

A complexidade de questões envolvendo a dinâmica do uso da terra resultou 

em um grande número de estudos envolvendo uma variedade de escalas temporais e 

espaciais, visando tanto o entendimento dessas dinâmicas quanto o desenvolvimento 

de modelos preditivos (RAMANKUTTY e FOLEY, 1998; RAMANKUTTY e FOLEY, 

1999a; RAMANKUTTY e FOLEY, 1999b; DIAS et al., 2016). Em particular, os dados de 

sensoriamento remoto trouxeram grandes contribuições ao estudo e mapeamento da 

dinâmica da cobertura e uso da terra, pois outras metodologias costumam ter alto 

custo e apresentar uma logística complexa (LAMBIN et al., 2003). Um exemplo recente 

é a iniciativa MapBiomas (Projeto Anual de Mapeamento da Cobertura e Uso da 

Terra), que envolveu universidades, ONGs e empresas focadas no desenvolvimento 

de uma abordagem de mapeamento em larga escala, rápida e de baixo custo, com base 

em uma metodologia de classificação automatizada de imagens do Landsat 

(MAPBIOMAS, 2018). 

Outras iniciativas brasileiras anteriores incluem o projeto Radambrasil, iniciado 

no início dos anos 1970, que foi o primeiro esforço para mapear todos os ecossistemas 

brasileiros por meio de um radar aerotransportado (CARDOSO, 2014) e o PROBIO 

(Projeto de Conservação e Uso Sustentável de Diversidade Biológica Brasileira), que 

utilizou as imagens do Landsat 7, em 2002, para mapear, na escala 1: 250.000, a 

https://www.sinonimos.com.br/manufaturacao/
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cobertura vegetal natural e antropogênica de cada um dos seis biomas brasileiros 

(MMA, 2002; SANO et al., 2007). Também digna de menção é a iniciativa TerraClass, 

que elaborou vários mapeamentos com base na segmentação e interpretação visual das 

imagens do Landsat, na ocupação e no uso da terra de áreas convertidas na Amazônia 

(2004, 2008, 2010, 2012 e 2014 ) e Cerrado (2013), onde estão localizadas as principais 

fronteiras agrícolas do país (ALMEIDA et al., 2016; SCARAMUZZA et al., 2017). 

O entendimento de como a dinâmica do uso da terra é estabelecida e como ela 

evolui permite uma melhor implementação de políticas públicas, com maior 

planejamento e racionalidade, garantindo o equilíbrio entre usos e a preservação 

ambiental, bem como a produção necessária para atender às demandas da sociedade.  

Este é o caso da savana brasileira, que é o segundo maior bioma da América do Sul e 

um dos mais importantes do mundo em termos de biodiversidade (RATTER et al., 

1997; MYERS et al., 2000). Principalmente intocado até o início dos anos 1970, o 

Cerrado foi severamente impactado pela rápida expansão da agricultura, a uma taxa 

de conversão muito superior à da região Amazônica, o que o torna uma importante 

fronteira agrícola no Brasil (KLINK e MACHADO, 2005; BUSTAMANTE , M. e 

FERREIRA, 2010; JEPSON et al., 2010). Em particular, o estado de Goiás, localizado na 

região central do Cerrado (IBGE, 2018a), destaca-se por sua representatividade em 

relação aos padrões de conversão e ocupação da terra do bioma. 

 Neste estudo, em alternativa às abordagens convencionais de mapeamento, 

analisamos a dinâmica do uso da terra em Goiás com base em estimativas de área 

derivadas da interpretação de imagens satelitárias a partir de pontos selecionados 

aleatoriamente. Especificamente, este estudo tem como objetivo: (i) produzir 

estimativas anuais, não enviesadas, de 1985 a 2017, das áreas referentes às principais 

classes de uso da terra no estado de Goiás; (ii) entender a conexão entre a dinâmica do 

uso da terra em Goiás representada por essas estimativas de áreas, e, as principais 

políticas públicas e práticas de governança territorial que influenciaram mudanças na 

região. 
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Materiais e métodos 

Área de estudo e bases de dados 

O presente estudo, abrangeu o estado de Goiás e seus 246 municípios (Figura 

1A e 1B) (IBGE, 2017) e utilizou imagens Landsat para avaliar a dinâmica, de 1985 a 

2017, das classes de uso da terra mais relevantes no estado (ex .: pastagem, culturas 

anuais, cana-de-açúcar e florestas plantadas) (BARRETTO et al., 2013; LAMBIN et al., 

2013; ALKIMIM et al., 2015; PEDROSA et al., 2016; IBGE, 2018b; IBGE 2018c). 

Objetivando entender as mudanças de ocupação e uso da terra na área antrópica 

do estado, definimos uma região de interesse denominada “máscara de uso antrópico” 

(Figura 1A), da qual foram selecionadas amostras aleatórias para serem visualmente 

inspecionadas. A partir destas, foram estimadas as áreas correspondentes (ao longo do 

tempo) de cada uma das classes de uso da terra de interesse.  Especificamente, a 

máscara de uso antrópico foi criada compilando todos os mapas existentes para 

pastagens, agricultura anual, cana-de-açúcar e florestas plantadas (Tabela S1). 

Em relação à máscara de pastagem (Figura S2), mesclamos todos os mapas 

anuais (de 2000 a 2017) produzidos pelo Lapig (Laboratório de Processamento de 

Dados e Geoprocessamento) para todo o país (PARENTE et al., 2017; PARENTE e 

FERREIRA, 2018), de forma que o mapa agregado de pastagens abrangesse todas as 

prováveis áreas que foram pastagem em um determinado período de tempo entre 2000 

e 2017. Da mesma forma, uma máscara de agricultura anual foi criada (Figura S3) 

considerando os mapas elaborado pela Agrosatellite para as safras 2000/2001, 

2006/2007 e 2013/2014 (RUDORFF e RISSO, 2015). Quanto à máscara de cana-de-açúcar 

(Figura S4), foram agregados os mapas (de 2003 a 2016) elaborados pelo projeto 

CANASAT (RUDORFF et al., 2010; INPE, 2018), enquanto para a máscara de florestas 

plantadas (Figura S5) , foram juntados os mapeamentos Terraclass Cerrado para o ano 

de 2013 (MMA, 2015; SCARAMUZZA et al., 2017) e GFW (Global Forest Watch) para 

os anos de 2013/2014 (PETERSEN et al., 2016). Um buffer de 120 m (equivalente a 

quatro pixels do Landsat) foi aplicado aos limites da máscara de uso antrópico, com o 

objetivo de incluir possíveis omissões nos mapas de referência (devido à dificuldade 
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de mapear as transições entre mais um uso). Nas seções a seguir, o termo mudança no 

uso da terra foi usado para se referir a cada mudança específica de um uso para outro. 

Por outro lado, o termo dinâmica do uso da terra é mais abrangente, referindo-se a 

todo o conjunto dessas mudanças e aos fatores responsáveis por elas (de acordo com 

os recortes temporal e espacial propostos neste estudo). 

 

 

Figura 1. (A) Máscara de uso antrópico (para o estado de Goiás e municípios goianos) – 

construída a partir das máscaras de pastagem, agricultura anual, cana-de-açúcar e florestas 

plantadas, bem como todas as possíveis intersecções destas máscaras; (B) Área de estudos – 

estado de Goiás e sua localização no Bioma Cerrado, no Brasil e na América do Sul; (C) Pontos 

sorteados aleatoriamente e sua distribuição nos municípios; (D) Número de pontos sorteados 

por classe e por possível intersecção; (E) % de uma dada classe e de uma  intersecção em relação 

ao total do estado; (F) Todas as possíveis intersecções das máscaras. 

 

https://drive.google.com/file/d/1oeE8TY7411PwRDbSO40N9eEjQSqxyXEU/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1oeqHHqBrV3eD6R-S79kSMk0kEqDViLwr/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1oeqHHqBrV3eD6R-S79kSMk0kEqDViLwr/view?usp=sharing
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Métodos de amostragem 

A população da qual as amostras foram coletadas consiste por todos os pixels 

constantes da máscara de uso antrópico e do buffer associado. Um total de 15.058 

pixels (com resolução espacial de 30 m) foi selecionado nessa região por meio de uma 

amostragem aleatória estratificada não proporcional, onde cada um dos 246 

municípios do estado de Goiás foi considerado estrato e analisado de acordo com 

quatro categorias (pastagens, agricultura anual, cana-de-açúcar e florestas plantadas) 

(Figura 1C, Tabelas S6 e S7). 

Devido à existência de mais de duas categorias de análise, a definição do 

tamanho da amostra foi baseada em uma amostragem de várias proporções 

simultaneamente; ou seja, por variáveis politômicas, definidas por um modelo que vai 

além do modelo binomial (CASELLA e BERGER, 2002; SILVA, 2012). O número de 

pontos amostrados (Tabela S6), para cada estrato (ou seja, cada município), bem como 

para todo o estado, foi calculado por: 

 

𝑛 = ∑ (
𝑁𝑗.  𝑧2.  𝑝𝑗 .  𝑞𝑗 

(𝑁𝑗−1). 𝑒2+ 𝑧2. 𝑝𝑗 .  𝑞𝑗
)246

𝑗=1 , 

 

onde 𝑛 é o tamanho da amostra no estado;  𝑁𝑗 é o número total de pixels pertencente à 

máscara de uso antrópico no j-ésimo município; z é o score da distribuição normal 

padronizado correspondente ao nível de confiança 1- 𝛼𝑔 calculado com a correção de 

Bonferroni,  𝛼𝑔=
 𝛼

𝑘−1
; 1- α é o nível de confiança desejado; k é o número de categorias 

de análise, i.e. quatro neste estudo (pastagem, agricultura anual, cana-de-açúcar e 

florestas plantadas); 𝑒 é a margem de erro esperada em cada estrato; 𝑝𝑗 é a proporção 

encontrada em cada subcategoria (pastagem, agricultura anual, cana-de-açúcar e 

florestas plantadas) que compõe a máscara de uso antrópico em cada j-ésimo 

município; 𝑞𝑗 = (1- 𝑝𝑗). 

A amostra foi projetada para garantir um nível mínimo de confiança de 90% 

para as estimativas de proporções da área de classe. O erro máximo das estimativas 

varia de acordo com as diferentes escalas geográficas, sendo o município a menor 
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unidade de área com controle de precisão das estimativas, ou seja, uma margem de 

erro máxima de 10%. Por outro lado, para todo o estado, o erro máximo esperado é de 

0,5%. Se as amostras fossem alteradas, as estimativas variariam de acordo com a 

margem de erro e do nível de confiança esperado e definido no cálculo da amostra. 

Um estimador de área direto para o método de amostragem aleatória 

estratificada não proporcional (ANGERS, 1989; COCHRAN, 1977; KÖHL et al., 2006; 

STEHMAN, 2013; TYUKAVINA et al., 2017) foi então utilizado para estimar as áreas 

de cada categoria em cada ano, bem como áreas dos usos da terra de onde essas áreas 

se originaram e dos usos da terra para os quais migraram. Essas estimativas de áreas 

foram baseadas nos dados de referência e no protocolo de classificação descritos na 

próxima seção. Cada pixel inspecionado recebeu uma classificação (0 ou 1), 

pertencendo ou não a cada classe em análise, para cada ano do período do estudo (ou 

seja, de 1985 a 2017). A área estimada para cada classe de uso da terra em cada 

município é dada por: 

�̂�𝑖𝑗 = 𝑁𝑗  . 𝐴𝑝 . �̂�𝑖𝑗 , 

 

onde �̂�𝑖𝑗 é a área estimada na i-ésima classe no j-ésimo município, 𝑁𝑗 é o número de 

pixels pertencente a máscara de uso antrópico pertencente no j-ésimo município; �̂�𝑖𝑗  é 

a proporção de pixels pertencentes ao i-ésima classe no j-ésimo município;  𝐴𝑝 é a área 

do pixel Landsat (30x30 m). O estimador para cálculo da área da i-ésima classe para 

um grupo de municípios ou para a totalidade do território é dado por: 

 

�̂�𝑖 = 𝑁. 𝐴𝑝 . �̂�𝑖 = (∑ 𝑁𝑗  . 𝐴𝑝
𝑛𝑚
𝑗=1  ). (∑

𝑁𝑗

𝑁
 . �̂�𝑖𝑗

𝑛𝑚
𝑗=1  ) , 

 

𝑜𝑛𝑑𝑒 �̂�𝑖 é a área da i-ésima classe para o grupo de municípios ou totalidade da área;  

N é o número total de pixels pertencente ao grupo de municípios ou território total; 

�̂�𝑖𝑗 é a proporção de pixels pertencente a i-ésima classe no grupo de municípios ou área 



44 

 

total; 𝑁𝑗  é o número de pixels pertencentes a máscara de uso antrópico em cada j-ésimo 

município; 𝑛𝑚 é o número total de municípios.  

As estimativas baseadas nos resultados da amostra foram produzidas para cada 

um dos 246 municípios de Goiás (estrato) (Tabelas S10, S11, S12, S13 e S14) e para todo 

o estado de Goiás (Tabelas S8 e S9) usando n igual a 15.058 amostras pixels. O intervalo 

de confiança IC (A_ij,) para cada área estimada do município foi calculado pela 

expressão: 

IC (𝐴𝑖𝑗 , 𝛾) = �̂�𝑖𝑗 ± E (�̂�𝑖𝑗) = �̂�𝑖𝑗 ± 𝑧𝛾 .  𝑁𝑗 .  𝐴𝑝 .  √
𝑝𝑖𝑗. (1−�̂�𝑖𝑗)

𝑛𝑗
, 

 

onde E (�̂�𝑖𝑗) é a margem de erro da i-ésima classe no j-ésimo município (Tabelas S17 a 

S21); �̂�𝑖𝑗 é a área estimada da i-ésima classe no j-ésimo município; z é o escore da 

distribuição normal padronizado relacionado ao nível de confiança 𝛾 ; �̂�𝑖𝑗 é a 

proporção estimada da i-ésima classe no j-ésimo município; 𝑛𝑗  é o número total de 

pixels amostrados para o j-ésimo município. O intervalo de confiança IC (𝐴𝑖 , 𝛾) para 

um grupo de municípios ou para todo o território é dado por: 

 

IC (𝐴𝑖 , 𝛾) = �̂�𝑖 ± E (�̂�𝑖) = �̂�𝑖 ± 𝑧𝛾 . N.  𝐴𝑝 . √∑ (
𝑁𝑗

𝑁
)

2

. (1 −
𝑛𝑗

𝑁𝑗
)

𝑛𝑚

𝑗=1  .
[𝑝𝑖𝑗. (1−�̂�𝑖𝑗)]

𝑛𝑗
 

 

onde E (�̂�𝑖) é a margem de erro na região de interesse (Tables S15 S16); �̂�𝑖 é a área 

estimada na região de interesse; �̂�𝑖𝑗 é a proporção estimada da i-ésima classe no j-ésimo 

município; 𝑛𝑗  é o total de pixels amostrados no j-ésimo município; 𝑁𝑗 é o número de 

pixels pertencente a máscara de uso antrópico no j-ésimo município; N é o número 

total de pixels pertencente a toda máscara de uso antrópico. 

Todas as planilhas de dados (com cálculos) e máscaras (no formato shapefile) 

estão disponíveis em:  

https://www.lapig.iesa.ufg.br/drive/index.php/s/Aa5X6k4GkYseIab. 
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Protocolo de classificação 

Os valores de referência para cada categoria e para cada pixel analisado foram 

derivados da classificação de uso da terra recebida por esse pixel por meio da 

interpretação visual de duas composições Landsat (para cada ano, de 1985 a 2017), 

uma para o período seco e uma para o período chuvoso (para fins de uma classificação 

mais precisa). As composições de imagem do Landsat foram criadas por meio da 

ferramenta TVI de código aberto (Temporal Visual Inspection) (NOGUEIRA et al., 2017), 

desenvolvida pela equipe Lapig (Figura 2), que busca automaticamente, na plataforma 

do Google Earth Engine, por a série 

histórica Landsat para cada ponto pré-

selecionado (amostras). As imagens 

são então disponibilizadas ao 

intérprete, juntamente com perfis de 

séries temporais dos valores MODIS 

NDVI (índice de vegetação por 

diferença normalizada) (HUETE et al., 2002) e imagens do Google Earth (sempre que 

disponíveis) para o ponto sob inspeção.  

Cada pixel amostrado foi inicialmente analisado independentemente por dois 

especialistas. Em caso de desacordo 

entre os dois intérpretes, um terceiro 

especialista, de maior experiência, 

forneceu a classificação final para o 

pixel. Para cada ano de análise (1985 a 

2017), todos os pixels amostrados foram 

classificados de acordo com nove 

classes predefinidas (vegetação nativa, 

pastagem, agricultura anual, 

agricultura perene, cana-de-açúcar, 

florestas plantadas, urbano, água e outros) (Figura 3). Além disso, cada pixel 

Figura 2. Interface do TVI (Temporal Visual 

Inspection). 

Figura 3. Exemplos das classes segundo as quais os 

pixels foram classificados (vegetação nativa, 

pastagem, agricultura anual, agricultura perene, 

cana-de-açúcar, florestas plantadas, urbano, água e 

outros.  

https://drive.google.com/file/d/14365Q-ANo_IW1BgNu8Wz3vs_CZr9f2Dg/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/14365Q-ANo_IW1BgNu8Wz3vs_CZr9f2Dg/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1FeDeEF_xXMJBB0vs0hztFqKfhC66TLKd/view?usp=sharing
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amostrado foi marcado se era ou não um pixel de borda, ou seja, um pixel localizado 

em uma transição entre usos não 

pertence inteiramente ao uso principal 

para o qual foi classificado (o que pode 

causar uma ligeira variação na 

estimativa da área). Para calcular as 

estimativas de área, a classificação 

recebida por cada pixel para cada ano 

de análise (questão politômica) foi 

dividida em várias questões 

dicotômicas: quantos pixels 

pertenceram à classe de pastagem em 

cada ano da análise? Quantos pixels 

pertenceram à classe das pastagens em 

1985 e permaneceram até 2017? (embora 

entre essas datas possa ter ocorrido uma 

mudança de uso e um subsequente retorno à classe de pastagem); quantos pixels foram 

pastagem em 1985 e mudaram de uso, deixando de ser pastagem em 2017? Além disso, 

foi avaliado quantos desses pixels migraram para cada uma das classes (definidas na 

interpretação visual considerando apenas a primeira mudança de uso) e quantos 

pixels, que não eram pastagem em 1985, se tornaram pastagem em 2017. 

Também foi analisado de que origem esses pixels vieram (considerando apenas 

o uso dos pixels no ano imediatamente anterior a eles se tornarem uma pastagem). A 

última contagem referiu-se aos pixels que não eram pastagem em 1985, que migraram 

para pastagem por um período, mas migraram para outros usos, não sendo pastagem 

nem em 1985 nem em 2017. Todas essas análises permitiram o cálculo dos valores 

médios para cada categoria de análise (por exemplo, pastagem, agricultura anual, 

cana-de-açúcar e florestas plantadas) e para cada uma das classes em que os pixels 

migraram ou se originaram de acordo com o protocolo apresentado na Figura 4. 

Figura 4. Protocolo de classificação do pixel após 

segmentação de acordo com a classe de análise 

(pastagem, agricultura anual, cana-de-açúcar, 

florestas plantadas). 
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    Essa análise foi repetida mudando o foco da classe em evidência para 

agricultura anual, cana-de-açúcar, florestas plantadas e vegetação nativa. O motivo 

para considerar a vegetação nativa, embora o sorteio aleatório de pontos tenha sido 

restrito a apenas quatro categorias (pastagem, agricultura anual, cana-de-açúcar e 

florestas plantadas), foi devido ao fato de essa ter muitos pixels que migraram desta 

classe para outros usos durante o período de estudo (especialmente para a classe de 

pastagem). A análise referente à classe de vegetação nativa envolveu apenas a perda 

de cobertura dentro da máscara de uso antrópico (com base nas áreas de pastagem, 

agricultura anual, cana-de-açúcar e florestas plantadas). 

Considerações metodológicas 

Em nossa abordagem, adotamos um modelo binomial para calcular as 

estimativas. No entanto, um pixel que recebeu o valor de referência 1 pode ser um 

pixel de borda, não tendo toda a sua área pertencente à classe em análise. Ele gera uma 

porcentagem da máscara de uso antrópico que não é avaliada. Essa variação é 

apresentada na próxima seção, nos gráficos da Figura 6. Por exemplo, um pixel de 

pastagem classificado como pixel de borda possui parte de sua área que não é possível 

avaliar pela adoção desse modelo. Dos 15.058 pixels analisados, a porcentagem de 

pixels identificados com situação de borda variou de aproximadamente 9,5% a 10,3% 

no período do estudo. 

Resultados e discussão 

Aproximadamente 23,68 Mha do estado de Goiás (ou seja, ~ 70% de todo o seu 

território) foram abrangidos pela máscara de uso antrópico (Figura 1, Tabela S1) e 

analisados quanto à dinâmica de uso e ocupação do solo. Dos 15.058 pontos 

desenhados sobre essa máscara, cerca de 10% foram identificados como pixels de 

borda. As tabelas S8 e S9 mostram os valores totais da área estadual calculados para 

cada classe que foi inspecionada visualmente, enquanto as tabelas S10, S11, S12, S13 e 

S14 apresentam as estimativas de áreas para os municípios em relação à vegetação 
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nativa, pastagem, agricultura anual, cana-de-açúcar e florestas plantadas. 

Considerando os totais estaduais, e dentro de um intervalo de confiança de 95%, a 

estimativa das proporções da área apresentou margens máximas de erro de 0,10% para 

a classe de pastagem, 0,07% para a classe de agricultura anual, 0,04% para a classe 

cana-de-açúcar e 0,03% para a classe florestas plantadas (Tabelas S15 e S16). Em relação 

às estimativas municipais, as maiores margens de erro, com um nível de confiança de 

90%, foram de 13,21% para a classe de pastagem, 10,63% para a agricultura anual, 

9,29% para a cana-de-açúcar e 7,27% para as florestas plantadas (Tabelas S17 - S21). 

 Em 1985, cerca de 43,46% (14,78 ± 0,02 Mha) da área total do estado foi ocupada 

com pastagens, enquanto as agricultura anual, cana-de-açúcar e florestas plantadas 

corresponderam a cerca de 2,50% (0,85 ± 0,01Mha), 0,26% (0,09 ± 0,00 Mha) e 0,08% 

(0,03 ± 0,00Mha) do território estadual (Figura 5A e Tabelas S9 e S15). 

Nos 33 anos abrangidos por este estudo, esses usos antrópicos avançaram sobre 

a vegetação nativa, explicando aproximadamente 18,93% do desmatamento ocorrido 

no estado de Goiás (Figura 5A e 5B). De fato, os resultados das estimativas mostram 

que em 2017 as pastagens, agricultura anual, cana-de-açúcar e florestas plantadas 

atingiram ~ 50,57% (17,20 ± 0,02 Mha), 9,59% (3,26 ± 0,02 Mha), 4,09% (1,39 ± 0,01 Mha), 

e 1,00% (0,34 ± 0,01 Mha) da área estadual, respectivamente. De particular interesse, 

precisamos saber como essa dinâmica foi estabelecida, em quais regiões do estado 

Figura 5. (A) Resumo das estimativas estaduais, por classe, para os anos de 1985 e 2017, (B) 

Variação anual (Mha) para as estimativas de área de pastagem, agricultura anual, cana-de-açúcar 

e florestas plantadas somadas e para a classe vegetação nativa .  (*) As estimativas para estes usos 

referem-se somente as áreas existentes dentro dos limites da máscara de uso antrópico. 

https://drive.google.com/file/d/1V9Fq4cq3bkWUR4AlQYQzcUSysKcD7MOI/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1RyPc6nxXq9QdezfHGt19-NcmFmAYACmv/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1RyPc6nxXq9QdezfHGt19-NcmFmAYACmv/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1RyPc6nxXq9QdezfHGt19-NcmFmAYACmv/view?usp=sharing
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esses usos avançaram e quais foram os principais fatores por trás das mudanças 

observadas. 

Como visto na Figura 6A, apesar do crescimento geral na área de pastagem 

entre 1985 e 2017, essa classe apresentou uma tendência de queda a partir de 2002, 

quando as pastagens atingiram a maior área no período do estudo, ou seja, 19,19 Mha. 

Cerca de 11,34 Mha da área de pastagem não sofreram alterações no período de estudo, 

enquanto 3,32 Mha migraram para outros usos.  

No entanto, 5,73 Mha de outros usos foram convertidos em pastagens. Com 

relação à classe agricultura anual, observa-se uma tendência crescente da área no 

estado (Figura 6B), com esse crescimento se acentuando após 2002 e atingindo um pico 

em 2006, retornando, após 2009, às taxas próximas a 2002 (embora a tendência de 

expansão tenha continuado). Cerca de 0,30 Mha desta classe não mudaram durante o 

período do estudo. Por outro lado, 0,47 Mha migrou de agricultura anual para outros 

Figura 6. Evolução temporal de cada categoria em análise neste estudo (i.e. pastagem, agricultura 

anual, cana-de-açúcar e florestas plantadas) para área total, área constante, área variável e ganhos e 

perdas de áreas. 

https://drive.google.com/open?id=1LOme3BBiWRbwWLf3mPJ3jFHhho9mb8Ew
https://drive.google.com/file/d/1-G-fzzUG-gQjmzTansCNv9RX2CXu59If/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1-G-fzzUG-gQjmzTansCNv9RX2CXu59If/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1H0d4KLdmbPByqmhvN5Z-bK4FQytnYNFr/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1g7hUgyjQg-POxQ42h05BYsaJISQFUczZ/view?usp=sharing
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usos da terra, enquanto 2,98 Mha de outros usos foram convertidos em agricultura 

anual. 

A expansão da produção de grãos no bioma Cerrado foi impulsionada, entre 

outros motivos, pela grande disponibilidade de terras baratas, pela disseminação de 

tecnologia química (que permitia a correção da acidez dos solos do Cerrado e a 

adaptação a uma atividade intensiva de monocultura), pelas características 

edafoclimáticas  e fisiográficas,  como topografia plana e regime de chuvas favorável 

(MOTTA et al., 2002). De fato, a partir dos anos 1970, sob a justificativa da integração 

nacional, políticas públicas, visando o reordenamento do território brasileiro 

impulsionam a expansão da fronteira agrícola para as regiões central e norte do país 

promovendo a modernização da agricultura e a capitalização de áreas rurais. 

Iniciativas como o Programa para o Desenvolvimento do Cerrado (Polocentro), o 

Programa Especial para a Região Geoeconômica de Brasília e o Programa de 

Cooperação Nipo-Brasileiro para o Desenvolvimento do Cerrado (Prodecer) alocaram 

recursos substanciais para financiar infraestrutura, para desenvolver um sistema 

brasileiro mais autônomo, uma base industrial e conceder crédito subsidiado à 

agricultura, pecuária e agronegócio, propiciando a ocupação e desenvolvimento da 

região Centro-Oeste brasileira e o aumento da produção de commodities agrícolas 

(ALHO e MARTINS, 1995; ESTEVAM, 2004). Em particular, o crescimento 

significativo da produção de grãos de Goiás, a partir de 2000, também refletiu os altos 

preços da soja nos mercados internacionais, combinados com os fortes incentivos 

fiscais oferecidos pelos governos municipais, estadual e federal (SAUER e LEITE, 2012; 

PEDROSA et al., 2016). 

As áreas de cana-de-açúcar (Figura 6C) também mostraram uma tendência 

crescente. Cerca de 0,11 Mha de cana-de-açúcar não mudaram durante o período do 

estudo. Cerca de 0,02 Mha foram convertidos da cana para outros usos, enquanto 1,33 

Mha de outros usos foram convertidos em cana-de-açúcar. Esses números sugerem 

que a cana-de-açúcar avançou sobre outros usos e, uma vez convertida, não perde área. 

Diferentemente da agricultura anual, a cana-de-açúcar não apresentou picos de 
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crescimento, mas iniciou um rápido ciclo de expansão por volta de 2004. Essa 

tendência de crescimento reflete a forte crise global no modelo energético. A expansão 

do setor sucroalcooleiro em Goiás começou nos anos 1970, promovida pelo Programa 

Nacional de Álcool (Proálcool), simultaneamente ao contexto dinâmico das políticas 

nacionais de integração. Devido à crise do petróleo em 1975 e 1979, este programa, 

voltado para a autossuficiência energética brasileira, favoreceu a instalação de 

destilarias no estado de Goiás e incentivou a entrada de agroindústrias relacionadas 

ao setor sucroalcooleiro no início dos anos 1980 (PEDROSA et al., 2016; SPERA et al., 

2017). Porém, foi a partir de 2000, através dos contextos nacional e internacional de 

produção de bioenergia gerados pela assinatura do Protocolo de Kyoto, que essa 

expansão se intensificou, resultando no Plano Nacional de Agroenergia (2006-2011) e 

na chegada de veículos flex. (MOREIRA e GOLDEMBERG, 1999; NASS et al., 2007; 

RUDORFF et al., 2010). Além disso, as políticas públicas implementadas após 2000 

incentivaram a migração dos agronegócios do estado de São Paulo para Goiás, bem 

como a entrada de grupos estrangeiros no setor através do processo de fusões e 

aquisições (PEDROSA et al., 2016; SPERA et al. , 2017), intensificando ainda mais o uso 

da terra no bioma Cerrado (LAMBIN et al., 2013). 

Em relação as florestas plantadas, foi por volta de 2006 que iniciou um ciclo de 

expansão mais intenso em Goiás. Da área existente em 1985, houve um avanço de 0,32 

Mha sobre outras áreas durante o período do estudo (Figura 6D). Segundo Reis et al. 

(2015), predominam espécies do gênero Eucalyptus, responsáveis por 99,1% do 

suprimento de madeira do estado, destinado principalmente ao setor de energia, 

sendo utilizado como fonte de energia em caldeiras, grãos, indústrias cerâmicas e 

fornos de mineração. 

Na Figura 7, a dinâmica do uso da terra é espacializada de acordo com as 

estimativas dos municípios. A supressão da vegetação nativa, concomitante à 

expansão das áreas de pastagem, foi intensa nos primeiros anos do período de estudo 

(1986-1996). É possível observar a pastagem se expandindo sobre as áreas de vegetação 
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nativa; em um período posterior (1997-2007), essa dinâmica coexistiu com o avanço da 

agricultura anual e   da cana-de-açúcar   sobre   as   áreas de pastagem, passando dos  

Figura 7. Evolução dos usos da terra nos municípios de Goiás de acordo com as áreas 

estimadas para as categorias neste estudo (de 1985 a 2017).  Para três períodos distintos (1986 

- 1996, 1997 - 2007, 2008 - 2017), os mapas mostram a variação anual de área de uma dada 

classe relativa à área de cada município (i.e. % crescimento médio no período). 

https://drive.google.com/file/d/18g8sgPSJXpi-qcRniVfnt5VLv-mt_oTy/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/18g8sgPSJXpi-qcRniVfnt5VLv-mt_oTy/view?usp=sharing
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municípios do sul para a região central. De fato, e como mostrado por ALKIMIM et al. 

(2015), cerca de 62% do crescimento das áreas de cana-de-açúcar no estado, de 2003 a 

2013, estavam em áreas de pastagem adequadas para o cultivo e expansão dessa 

cultura. No último período da análise (ou seja, 2008 a 2017), houve uma grande 

redução das taxas de desmatamento no estado e algumas indicações de regeneração 

da vegetação nativa na área delimitada pela máscara antrópica. Além disso, as 

pastagens foram progressivamente reduzidas nas regiões sul e central, 

concomitantemente com a rápida expansão da safra anual e da cana-de-açúcar. Em 

relação às áreas de florestas plantadas, estas também foram ampliadas, mas em 

municípios específicos e restritas a pequenas áreas. 

Em resumo, e como visto nas Figura 5, 6 e 7, houve uma expansão dos usos 

antrópicos sobre as áreas de vegetação nativa diminuindo as reservas naturais do 

estado. Também é possível observar a dinâmica do avanço das pastagens sobre as 

áreas de vegetação nativa e sua posterior conversão para outros usos, como agricultura 

anual e cana-de-açúcar, o que sugere que as áreas de pastagens plantadas são 

utilizadas para alimentar o gado, mas também como reservas de terra. 

Conclusões 

Neste estudo, aplicamos técnicas de amostragem estatística a dados de 

sensoriamento remoto, a fim de recuperar informações sobre a dinâmica do uso da 

terra em uma das regiões de fronteira agrícola mais proeminentes do Brasil. Essa 

abordagem, que se mostrou eficiente, ágil, imparcial e precisa, permitiu um 

entendimento detalhado, no nível do município, da dinâmica e do histórico do uso da 

terra no estado de Goiás, localizado na região central do bioma Cerrado, que é um dos 

pontos críticos da biodiversidade do mundo por seu valor natural e alto nível de 

ameaça. 
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Especificamente, analisamos as transformações de cobertura e uso da terra 

ocorridas no estado de Goiás nos últimos 33 anos. Como nossos dados indicaram, a 

conversão da vegetação remanescente, principalmente em áreas de pastagens, 

agricultura anual e cana-de-açúcar, foi rápida e intensa, uma consequência direta de 

políticas públicas destinadas a expandir a fronteira agrícola para as regiões central e 

norte do país. Como resultado de um processo agressivo de ocupação que impactou 

severamente o Cerrado, sem precedentes em outros lugares, Goiás é hoje o segundo 

maior produtor de cana-de-açúcar, o quarto maior produtor de soja e o segundo maior 

rebanho bovino do país (IBGE, 2018b; IBGE, 2018c). 

Os métodos apresentados neste estudo podem ser aplicados a quaisquer classes 

de cobertura e uso da terra que possam ser avaliadas através da interpretação visual 

de imagens de satélite, como a identificação de áreas urbanas, entre outras. No entanto, 

vale ressaltar que a definição dos parâmetros do estudo influenciará diretamente o 

número de pontos que constituem a amostra que aumentará de acordo com o nível de 

detalhe e precisão exigidos. O número de classes investigadas simultaneamente, a 

definição da escala espacial, o nível de significância, a margem de erro desejada são 

alguns dos fatores que afetam o tamanho da amostra. 

Por fim, também é importante enfatizar que a metodologia baseada em 

amostras possui um baixo custo e pode ser aplicada a vários objetivos, incluindo 

análises de tendências, de padrões temporais e na avaliação/complementação de 

outros conjuntos de dados (por exemplo, mapas de uso e ocupação do solo, censo 

agrícola e pesquisas agropecuárias). Em particular, estimativas de área, como as 

geradas neste estudo, podem servir para avaliar rapidamente os resultados de políticas 

públicas focadas na redução das taxas de desmatamento nos biomas do Cerrado e da 

Amazônia e na melhoria da eficiência de uso das grandes reservas de terra já 

disponíveis no Brasil (como a substituição de áreas de pastagem por cana-de-açúcar e 

agricultura anual que identificamos em Goiás). 

Materiais suplementares: As tabelas dos materiais complementares estão 

disponibilizadas no Apêndice D. 
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CENÁRIO 3  
 

O LUGAR DOS DADOS NA ANÁLISE DA PAISAGEM: O ESPAÇO 

RURAL GOIANO SOB DIFERENTES OLHARES, 1985-20173 

 

Introdução 

O conceito “Paisagem” é um elemento muito presente no cotidiano e com raízes 

estabelecidas a partir da linguagem popular. No entanto esta categoria geográfica 

definida cientificamente por HUMBOLDT (1807 apud LANG e BLASCHKE, 2009, p. 

86) como “caráter total de uma região da Terra”, posteriormente definida como algo 

capaz de “exprimir a conexão indissolúvel” entre a feição e o espaço “numa ordem 

com passe natural-causal e sociológica-motivacional” (HARD, 1970 apud LANG e 

BLASCHKE, 2009, p. 91) ou ainda como “um ecossistema de paisagem concreto, real, 

ordenado no manto de paisagem da Terra” (LESER, 1997 apud LANG e BLASCHKE, 

2009, p. 92). Apesar das diferentes definições atribuídas a paisagem, há um consenso 

acerca do seu caráter de elemento integrador entre os componentes do meio ambiente 

e sociais (BASTIAN, 2001). A compressão do que representa esta categoria é 

imprescindível para análise dos problemas complexos imputados por disputas pelo 

ordenamento territorial que se constituem nas causas próximas ou diretas das 

mudanças pelo uso da terra. Porém há também as causas subjacentes definidas por um 

complexo de questões sociais, políticas, econômicas, variáveis demográficas, 

tecnológicas, culturais e biofísicas que determinam as relações do homem com o meio. 

Estas relacionadas aos municípios, estados, países ou até mesmo em uma escala global 

 
3 Este capítulo tem como função atender ao terceiro objetivo específico da tese apresentando 

uma análise, a partir de uma seleção de produtos que apresentam dados sobre o uso e cobertura do 
solo no meio rural para o estado de Goiás, de 1985 a 2017 e, avaliando de que forma as análises 
acerca da dinâmica de mudança de uso e ocupação da terra são influenciadas pelas distintas fontes 
de dados utilizadas. Este capítulo é apresentado em formato de artigo, porém este ainda não foi 
publicado. 



60 

 

por meio de relações de mercado complexas e diferentes níveis de organização 

(LAMBIN, GEIST e LEPERS, 2003).  

O impacto das atividades antrópicas sobre a cobertura vegetal tem atingido 

uma amplitude sem precedentes afetando significativamente os principais sistemas 

terrestres. As mudanças climáticas, o aquecimento global, a redução da diversidade 

biótica, a degradação do solo e da qualidade das águas são apenas alguns sintomas 

resultantes desta dinâmica. No entanto, estes impactos não se restringem a questões 

ambientais uma vez que estes fatores não somente provocam a degradação dos 

sistemas biológicos, mas também alteram sua capacidade de atender as necessidades 

humanas causando impactos econômicos e sociais (LAMBIN, GEIST e LEPERS, 2001). 

Por outro lado, as mudanças no uso do solo são em grande parte ocasionadas também 

por mudanças econômicas introduzidas por alterações nas políticas públicas, ou pela 

ausência destas.  

Desta forma, fica evidente a impossibilidade de uma gestão territorial 

sustentável capaz de atender as necessidades socioeconômicas preservando a 

biodiversidade e os sistemas ambientais sem a devida compreensão da dinâmica 

envolvendo os usos da terra e da cobertura vegetal. As investigações em torno desta 

temática remontam os anos 1970 quando foi reconhecida a influência das alterações da 

cobertura vegetal nas trocas entre superfície e atmosfera e consequentemente no clima 

local (LAMBIN, GEIST e LEPERS, 2003). Desde então estes estudos têm apresentado 

uma complexidade crescente constituindo-se de um conjunto de técnicas abrangendo 

diversas escalas espaciais e temporais. Uma fonte tradicional de dados sobre uso e 

cobertura da terra são os dados dos censos e de inventários estatísticos, mas estes 

possuem muitas limitações quanto a coleta, tanto em relação as dificuldades espaciais 

quanto temporais (BAFFOUR et al., 2013; KIRSH e VERMA, 1986). Alternativamente, 

o sensoriamento remoto apresenta-se como uma fonte de produção de dados, além de 

uma ferramenta para análise, planejamento e gestão da paisagem. Os métodos variam 

desde os tradicionais como a interpretação visual à métodos totalmente automatizados 

ou semi-automatizados (RICHARDS e JIA, 2006). O sensoriamento remoto tradicional, 
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o aprendizado de máquina e o deep learning podem ser enxergados como três 

principais momentos da história do sensoriamento remoto. Enquanto as técnicas 

tradicionais supervisionadas e de interpretação visual permitem uma integração da 

informação das imagens com conhecimentos especializados e de campo (SIRE´N e 

BRONDIZIO, 2009), as técnicas automatizadas apresentam um processamento rápido 

e de alta replicação temporal (ASNER et al., 2009). Os dados produzidos por estas 

diferentes metodologias apresentam aspectos peculiares de aplicabilidade e padrões 

de qualidade. No entanto, muitas vezes é negligenciada a discussão acerca da 

qualidade e dos conceitos envolvendo o que está sendo gerado (VERBURG et al., 2011). 

Afinal, diferentes conjuntos de dados representam diferentes paisagens levando-nos a 

hipótese de que a realidade não é objetiva e que a paisagem é construída pelos dados 

disponíveis e pelos modelos teóricos prevalentes.   Desta forma a construção deste 

“mosaico de relações, de formas, funções e sentidos” (SANTOS, 1994, p. 61) tem a 

mesma dimensão dos dados utilizados para esta construção. A seleção dos dados para 

a representação da paisagem é também uma ação subjetiva uma vez que depende da 

percepção dos atores envolvidos nesta construção, pois se a “realidade é apenas uma, 

cada pessoa a vê de forma diferenciada; dessa forma, a visão pelo homem das coisas 

materiais é sempre deformada.  Nossa tarefa é a de ultrapassar a paisagem como 

aspecto, para chegar ao seu significado” (SANTOS, 1994, p. 62). Até que ponto a 

realidade evidenciada pelo dado representa o mundo real que se destina a representar? 

Nesta perspectiva este trabalho tem como objetivo avaliar os impactos de 

diferentes metodologias de produção de dados na representação e análise da paisagem 

por meio do estudo do espaço rural goiano de 1985 a 2017. Tanto por questões 

ambientais quanto culturais, as paisagens agrícolas goianas se estruturam por meio de 

diferentes formas, tamanhos e arranjos constituindo-se de um particular estudo de 

caso para se investigar qual a influência da metodologia utilizada no dado que está 

sendo gerado.  
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Materiais e métodos  

Atualmente as representações por meio de imagens estão amplamente 

disseminadas gerando infinitas possibilidades de representação de uma paisagem. 

Este jogo de escolhas dos elementos que irão compor uma representação do real tem 

levado ao desenvolvimento de diversas pesquisas e mapeamentos que tem servido 

como base para diversos estudos científicos relacionados à dinâmica de uso e 

cobertura da terra. Cada um destes produtos pode ser interpretado como uma 

(re)visita a mesma paisagem, mas com um outro olhar. De acordo com GOMES (2013), 

há três elementos que são particularmente importantes na análise de uma 

representação da paisagem, ponto de vista, composição e exposição. O ponto de vista seria 

uma determinada posição na qual é possível enxergar elementos que não seriam vistos 

em outra posição. A composição seria a combinação dos elementos que formam uma 

paisagem. A exposição está relacionada a representação da paisagem por meio do 

produto, do que será exibido e o que será emitido (GOMES, 2013).   Desta forma, 

visando a compreensão de como os diversos produtos que apresentam dados sobre o 

uso e cobertura do solo no meio rural representam a paisagem, será realizada uma 

análise dos dados produzidos por pesquisas e mapeamentos, Tabela 1, para quatro 

classes pertencentes ao espaço rural goiano (pastagem, agricultura anual, cana-de-

açúcar e florestas plantadas).  

PAM (Pesquisa Agrícola Municipal) /PPM (Pesquisa da Pecuária Municipal) 

/PEVS (Pesquisa da Extração Vegetal e Silvicultura) – Constituem-se de pesquisas 

estruturais realizadas pelo IBGE. A PAM divulga dados estatísticos sobre quantidade 

produzida, área plantada e colhida, rendimento médio e valor da produção agrícola 

(IBGE/PAM, 2019).  A PPM sobre efetivo dos rebanhos, ovinos tosquiados, vacas 

ordenhadas, produtos de origem animal e produção da aquicultura (IBGE/PPM, 2019). 

Já a PEVS (IBGE/PEVS, 2019) sobre quantidade e valor dos principais produtos obtidos 

através do processo de exploração dos recursos florestais nativos, denominado 

extrativismo vegetal, bem como, quantidade e valor dos principais produtos da 

silvicultura. Possuem frequência anual e atingem todo o território nacional, com dados 
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para o Brasil, Regiões Geográficas, Unidades da Federação, Mesorregiões Geográficas, 

Microrregiões Geográficas e Municípios. Os dados são obtidos de forma subjetiva por 

meio de consultas à diversos especialistas, empresas e órgãos do setor para obtenção 

de dados de plantio, comercialização    dos 

Tabela 1 – Características gerais dos projetos e pesquisas 

Projeto/ 

Pesquisa 

Período de 

abrangência 

disponível 

Definição das variáveis 

analisadas  
Período de referência 

Unidade 

de 

obtenção 

do dado 

Fonte de 

obtenção do 

dado 

Acurácia/Margem de 

erro 

PAM/PP

M/PEVS 

PAM/PP

M - 1974 a 

2018. 

PEVS - 

1986 a 

2018. 

Agricultura total 

(Agricultura anual + 

agricultura perene), 

Cana-de-açúcar, 

Silvicultura (Florestas 

plantadas) 

Cada ano civil. São 

levantadas as variáveis das 

culturas que tiveram área 

colhida dentro do ano civil. 

Na produção animal é 

efetivo no dia 31 de 

dezembro e produção 

animal do ano civil. Na 

silvicultura considera a 

área plantada existente em 

31 de dezembro e a 

produção no ano civil.  

Muni-

cípio 

 Uma rede 

de 

informantes 

públicos e 

privados, 

cadastros e 

registros 

administrati

vos. 

Há uma análise e 

crítica por um 

grupo de 

especialistas e 

supervisores. No 

entanto, não há 

divulgação de uma 

medida da 

acurácia. 

Censo 

Agrope 

cuário 

1920, 

1940, 

1950, 

1960, 

1970, 

1975, 

1980, 

1985, 

1995, 2006 

 Pastagem total 

(Pastagem Plantada + 

Pastagem natural), 

Agricultura total 

(agricultura anual + 

agricultura perene), 

Cana-de-açúcar (semi-

perene), Silvicultura 

(Florestas plantadas). 

No Censo Agropecuário 

1995 o período de 

referência foi o ano-safra 

(agosto de 1995 a julho de 

1996). O Censo 

Agropecuário 2017 teve 

como referência o ano-safra 

(outubro de 2016 a 

setembro de 2017). Os 

demais Censos tiveram 

como referência o ano civil.  

Estabe-

leci- 

mento 

agro- 

pecuá-

rio 

 Informante Há uma análise e 

crítica por um 

grupo de 

especialistas e 

supervisores. No 

entanto, não há 

divulgação de uma 

medida da 

acurácia. 

Map 

biomas 

1985-2018 Pastagem 

plantada.Agricultura 

anual e perene. 

Agricultura semi-

perene - composta pela 

cana-de-

açúcar.Florestas 

Plantadas. 

Ano civil - O mosaico é 

elaborado por meio de uma 

composição dos melhores 

pixels extraídos de todas as 

imagens disponíveis entre 

um período definido 

dentro de um ano. A 

definição deste período 

ideal é realizada por meio 

de vários destes. 

Pixel Imagens dos 

sensores 

TM/Landsat

5, 

ETM+/Land

sat7, 

OLI/Landsat

8  

 

É calculada a taxa 

geral e também 

para cada classe 

mapeada.  É 

realizada por meio 

de uma amostra de 

75.000 pixels 

Estima 

tivas 

(Lopes et 

al., 2019) 

1985-2017 Pastagem total - 

classificado como 

pastagem todo pixel 

que tinha sinais de uso 

para pastagem 

Agricultura anual e 

perene  

Ano civil - Foi atribuída a 

classe para o pixel por meio 

da interpretação da melhor 

imagem sem nuvem para o 

período seco e melhor 

imagem sem nuvem para o 

período chuvoso. 

Uma 

amos-

tra de 

15.058 

pixels  

Imagens dos 

sensores 

TM/Landsat

5, 

ETM+/Land

sat7, 

OLI/Landsat

8  

 Foram calculadas 

a margem de erro 

e intervalo de 

confiança para 

cada classe para 

cada nível 

territorial 

analisado.  

Terraclass 

Cerrado 

2013 Agricultura anual. 

Agricultura perene - 

composta pelas 

perenes café, citrus, 

seringueiras, etc, e, 

pelas semi-perenes 

como cana-de-açúcar. 

Pastagem plantada. 

Silvicultura. 

O ano civil de 2013. Foi 

montado um mosaico das 

melhores imagens sem 

nuvens para o período 

seco, maio a outubro do 

ano. 

~6,25ha Imagens do 

sensor 

OLI/Landsat

8  

Foi sorteado uma 

amostra aleatória 

estratificada que 

foi inspecionada 

visualmente por 

auditores. Foram 

calculados as 

precisões globais e 

os erros de 

omissão e 

comissão de cada 

classe.   
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produtos e insumos entre outros. Para isto é mantido um sistema de fontes de 

informações em caráter permanente, de forma a permitir um acompanhamento dos 

fenômenos ocorridos durante todo o ano civil (IBGE/PAM, 2019; IBGE/PPM, 2019; 

IBGE/PEVS, 2019). 

Censo Agropecuário – Divulga dados sobre o total de estabelecimentos 

agropecuários; área total desses estabelecimentos; características do produtor; 

características do estabelecimento; pessoal ocupado; movimentação financeira; 

pecuária; aquicultura e produção vegetal. Possui frequência quinquenal, no entanto 

devido a problemas políticos e orçamentários os Censos de 1990, 2000 e 2010 não foram 

realizados, o de 1995 foi realizado em 1996, o de 2005 em 2007 e o de 2015 em 2017. 

Atinge todo o território nacional, com dados para o Brasil, Regiões Geográficas, 

Unidades da Federação, Mesorregiões Geográficas, Microrregiões Geográficas e 

Municípios (IBGE/CENSO, 2017). 

Estimativas de área (Cenário 2) - A partir de mapeamentos existentes para o 

estado de Goiás foram geradas quatro máscaras iniciais, pastagem, agricultura anual, 

cana-de-açúcar e silvicultura. As máscaras de pastagem, agricultura anual, cana-de-

açúcar e silvicultura foram agregadas, definindo assim uma região de interesse 

denominada máscara de uso antrópico. Um total de 15.058 pixels (com resolução 

espacial de 30 m) foram selecionados nesta região por meio de amostragem aleatória 

estratificada não proporcional. Cada um dos 246 municípios que constituem 

atualmente o estado de Goiás foi considerado um estrato e analisado para 4 categorias 

(pastagem, agricultura anual, cana-de-açúcar e silvicultura. Para cada questão 

dicotômica foi atribuído uma proporção de área do pixel pertencente a esta questão 

por meio dos valores de referência. Para cada pixel, para cada classe de análise, foi 

atribuído um valor de referência, 0 ou 1, conforme classificação recebida via 

interpretação visual de uma composição Landsat anual de 1985 a 2017 e, quando 

disponível, das imagens do Google Earth.  A partir destes valores de referência, por 

meio de estimadores estatísticos de áreas, foi calculada a área de cada classe para cada 

ano do estudo (Cenário 2). 
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Mapbiomas – Para cada ano é montado um mosaico com 380 imagens Landsat 

recobrindo todo o Brasil, selecionando-se os pixels sem nuvens. A partir daí são 

extraídas um conjunto de 105 métricas para cada pixel. A partir destes parâmetros, as 

imagens são classificadas por meio do algoritmo de aprendizado de máquina Randon 

Forest. Antes da classificação o algoritmo é treinado a partir de amostras geradas para 

cada tema (floresta, campo, agricultura, pastagem etc.). Estas amostras são obtidas a 

partir de mapas de referências, de mapas de classes estáveis das séries anteriores do 

Mapbiomas, por coleta direta de campo e por interpretação visual de imagens Landsat.  

Após a classificação é aplicado um filtro espacial que a partir de regras de vizinhança 

amplia a consistência espacial eliminando os pixels isolados ou de borda. E então 

aplicado também um filtro temporal para corrigir falhas por excesso de nuvem, falta 

de dados ou transições impossíveis. São então gerados mapas para cada classe e para 

cada ano do período do estudo. Estes mapas são então integrados em um único mapa 

a partir de regras de prevalência que depois passa por mais um filtro para limpar as 

bordas e classificar pixels soltos (MAPBIOMAS, 2018). 

Terraclass Cerrado – O projeto utilizou 121 cenas do sensor OLI/Landsat8 para 

compor um mosaico das melhores imagens sem nuvens para o período seco, maio a 

outubro, do ano de 2013. O mosaico foi segmentado adotando-se como limiar de área 

mínima de segmentação de 70 pixels, ~6,25ha. Os polígonos foram então checados 

quanto a consistência topológica e exportados para a classificação visual. Foi utilizada 

a composição colorida 5,6,4 (RGB) de forma a destacar a vegetação em tons de 

vermelho (MMA, 2013). 

Resultados e discussão 

O estado de Goiás vivenciou nos 33 anos abrangidos por este estudo um 

processo intenso de antropização e que impactou severamente toda a região do 

Cerrado. Áreas de remanescentes florestais converteram-se em pastagens, culturas 

anuais e cana-de-açúcar como consequência de políticas públicas destinadas a 

expandir a fronteira agrícola para as regiões centro e norte do país. A implantação de 
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políticas públicas como o Programa de Desenvolvimento das Áreas de Cerrado 

(Polocentro), o Programa Especial da Região Geoeconômica de Brasília e o Programa 

de Cooperação Nipo-Brasileiro para o Desenvolvimento do Cerrado (Prodecer) 

visavam a ocupação e desenvolvimento da região Centro-Oeste e do Cerrado por meio 

da destinação de recursos para financiar obras de infraestrutura, dotar o Brasil de uma 

base industrial autônoma e desenvolver a agricultura, pecuária e agroindústria 

(ESTEVAM,2004; ALHO e MARTINS, 1995). Goiás é hoje o segundo maior produtor 

de cana-de-açúcar, o quarto maior produtor de soja e o segundo maior rebanho bovino 

do país (IBGE/PAM, 2019; IBGE/PPM, 2019). Mas esta realidade não é estática, mas 

sim dinâmica, variável segundo a fonte de dados utilizada na análise. As 

transformações socioespaciais ocorridas a partir dos anos 1970 propiciaram a expansão 

da fronteira agrícola por meio da intensificação da agricultura e da expansão da cana-

de-açúcar para o interior do estado e consequente deslocamento das regiões de 

pastagens.  

Na Figura 01(A), por meio da visualização das séries temporais para pastagens 

em Goiás segundo diferentes fontes de dados, constata-se as diferentes realidades 

construídas pelos dados. Apesar das divergências, na Figura 1(B) é observado um alto 

valor de correlação entre os dados de diferentes mapeamentos. Observando esta 

correlação espacializada por regiões (IBGE, 2017) verifica-se que apesar desta ser mais 

elevada nas regiões na qual estão situadas grandes áreas de pastagens, há pouca 

variabilidade destas correlações em relação ao espaço. Na Figura 1(C), analogamente 

ao NDVI (Normalized Difference Vegetation Index) (PONZONI e SHIMABUKURU, 

2009), foi espacializado um índice de diferença normalizada para o dado do município. 

Porém, neste caso, este foi utilizado para a comparação entre os resultados dos 

mapeamentos e pesquisas. Para a classe pastagem foram utilizados os dados de 

pastagem total do Censo, uma vez, que as pastagens plantadas só estão disponíveis no 

nível territorial de estado. Apesar disto, pela figura pode-se observar que para a classe 

pastagem praticamente todos os municípios possuem levantamentos variando entre -

-0,2 e 0,2. Uma diferença que vale destacar é que as estimativas de área do Cenário 2 
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tendem a apresentar valores mais elevados tanto em relação ao Censo, quanto em 

relação ao Mapbiomas, predominantemente nos municípios com maior potencial 

agrícola.  

Na Figura 2(A) verificamos que apesar das divergências no total de área 

ocupada pela agricultura total (agricultura anual + agricultura perene) no estado de 

Goiás, as curvas traçadas para as estimativas provenientes de cada projeto apresentam 

a mesma tendência de expansão.  Porém, a Figura 2(B) apesar de demonstrar uma alta 

correlação linear entre os mapeamentos quando considerado os dados de todos os 

municípios do estado, demonstra também, que esta correlação não é uniforme quando 

os dados são agrupados por regiões. Nos municípios nos quais as áreas de agricultura 

são muito pequenas e de alta vocação para criação bovina, não há correlação linear 

entre os dados quando comparados os diferentes estudos. A Figura 2(C) 

adicionalmente demonstra, que no caso da agricultura, as divergências foram maiores 

Figura 1 – (A) Série temporal dos mapeamentos e pesquisas para a classe pastagem. (B) Correlação 

linear entre os dados dos mapeamentos e pesquisas para todos os municípios e para grupos de 

municípios separados por região do estado. (C) Índice de diferença normalizada para o dado do 

município, 
𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟏−𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟐

𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟏+𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟐
.   

https://drive.google.com/file/d/1uUrKEqhikL7JoKElAR1KluSDPH7fDLX1/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1ek61S36UWUqq7Z9DS425aXdjaufszcQb/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1ek61S36UWUqq7Z9DS425aXdjaufszcQb/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1ek61S36UWUqq7Z9DS425aXdjaufszcQb/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1jVMq_Ap1CsRSsI84CFJObjt0xPpQ6iqt/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1jVMq_Ap1CsRSsI84CFJObjt0xPpQ6iqt/view?usp=sharing
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entre os dados dos diversos mapeamentos e pesquisas do que as para a classe 

pastagem.  

No entanto, para o ano de 2017, estas divergências foram menores o que pode 

significar que a busca pela produção de dados de maior qualidade tem aproximado os 

dados produzidos da “realidade” e diminuído as divergências entre os dados 

produzidos por diferentes fontes. Outra hipótese para a aproximação dos dados seria 

o fato das áreas terem se expandido ao longo dos anos, uma vez que as estimativas 

tendem a ser mais precisas nos levantamentos de grandes áreas.  

Na Figura 3(A) é possível observar a expansão das áreas de cana-de-açúcar 

(agricultura semi-perene) demonstrada por diferentes produtos. Similarmente as 

classes pastagem e agricultura total, esses demonstram a mesma dinâmica de 

expansão da cana-de-açúcar no estado de Goiás. No caso desta classe, as correlações 

entre os mapeamentos possuem uma variabilidade ainda maior que para a classe 

Figura 2 - (A) Série temporal dos mapeamentos e pesquisas para a classe agricultura total (agricultura 

anual + agricultura perene). (B) Correlação linear entre os dados dos mapeamentos e pesquisas para todos 

os municípios e para grupos de municípios separados por região do estado. (C) Índice de diferença 

normalizada para o dado do município, 
𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟏−𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟐

𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟏+𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟐
.   

 

https://drive.google.com/file/d/1p-4iYYfocjO5jvAuUedSPvzILDFXzq-v/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1aqzlg_tFjkJ7wX3FdkxEdbFatZJ0C95k/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1aqzlg_tFjkJ7wX3FdkxEdbFatZJ0C95k/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1sQbxlaEEFfa63HeqSt7nKraZplnaJA5R/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1sQbxlaEEFfa63HeqSt7nKraZplnaJA5R/view?usp=sharing
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agricultura total, apresentando ausência de correlação em várias regiões do estado, 

Figura 3(B). Estas regiões sem correlação entre os mapeamentos coincidem exatamente 

com as regiões de baixa produção desta cultura, constituída apenas por pequenas áreas 

de plantio. Na Figura 3(C) observa-se que as divergências entre os dados municipais 

foram menores em 2017 que em 1985. E que estas foram maiores exatamente nos 

municípios com menor vocação sucroalcooleira.  

Os levantamentos de áreas realizados pela PEVS, Figura 4 (A), tiveram início 

somente em 2012. Antes desta data somente eram levantadas, a produção de madeira 

gerada por estas florestas. Desta forma foram considerados os dados produzidos 

somente a partir de 2012 para cálculo dos coeficientes de correlação linear e para o 

índice normalizado das estimativas municipais. Os valores levantados pela PEVS nos 

últimos anos praticamente acompanham os dados do Mapbiomas e do Censo.  De 

acordo com a Figura 4(B) há uma grande variação da correlação entre os dados dos 

Figura 3 - (A) Série temporal dos mapeamentos e pesquisas para a classe agricultura semi-perene (cana-

de-açúcar). (B) Correlação linear entre os dados dos mapeamentos e pesquisas para todos os municípios 

e para grupos de municípios separados por região do estado. (C) Índice de diferença normalizada para 

o dado do município, 
𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟏−𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟐

𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟏+𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟐
.   

 

https://drive.google.com/file/d/1an8-afDq9KsHyiMl5F1yDRRAQOTr87gM/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/11HIBK5AN1CO2f2stkk_zNLmiX9qZtrSU/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/11HIBK5AN1CO2f2stkk_zNLmiX9qZtrSU/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1FP_hmN_N7rhVNGtMOnYyM928lsnSqRu3/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1FP_hmN_N7rhVNGtMOnYyM928lsnSqRu3/view?usp=sharing
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mapeamentos de acordo com a região do estado o que leva a uma baixa correlação 

para a totalidade dos municípios. De uma forma geral, há uma maior correlação nas 

localidades onde estão situadas as maiores áreas de florestas plantadas. As estimativas 

apresentadas no Cenário 2 tendem a apresentar maiores valores para as regiões de alto 

potencial agrícola. Ao contrário os valores da PEVS e do Mapbiomas tendem a 

apresentar valores maiores para os municípios com áreas agrícolas menores, Figuras 

4(C).  

Da análise das classes pastagem, agricultura, cana-de-açúcar e florestas 

plantadas observamos que tanto os dados do Censo e das pesquisas anuais PAM, PPM 

e PEVS, quanto os de sensoriamento remoto podem ser utilizados de muitas diferentes 

formas para análise da paisagem. Os censos permitem que sejam obtidos dados 

detalhados em áreas administrativas muito pequenas. Isto talvez possa explicar parte 

do fato dos dados dos censos e das pesquisas anuais apresentarem estimativas maiores 

Figure 1 - (A) Séries temporal dos mapeamentos e pesquisas para a classe florestas plantadas. (B) 

Correlação linear entre os dados dos mapeamentos e pesquisas para todos os municípios e para 

grupos de municípios separados por região do estado. (C) Índice de diferença normalizada para 

o dado do município, 
𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟏−𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟐

𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟏+𝑫𝒂𝒅𝒐 𝟐
.   

https://drive.google.com/file/d/1nPOhYhb56Y-vv8uP0ocUVWVTxwmszGlg/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1A568MH211iu9LkBV9qGW3asTE4V-0tdq/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1A568MH211iu9LkBV9qGW3asTE4V-0tdq/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1FUcGHUCxn1IScGYAwmk_DlaLtm8bn-iz/view?usp=sharing
https://drive.google.com/file/d/1FUcGHUCxn1IScGYAwmk_DlaLtm8bn-iz/view?usp=sharing


71 

 

nos municípios sem vocação para a classe temática em análise, como foi observado nas 

discussões anteriores.  

Além disso possuem capacidade de levantar um número muito grande de 

dados acerca da paisagem. Não somente referentes ao uso do solo, mas também dados 

sociais e ambientais. No entanto, exigem uma mobilização tanto financeira como de 

recursos humanos e materiais de grande amplitude, o que não é sustentável de se 

manter ao longo do tempo, inviabilizando que a operação seja repetida com frequência 

(BAFFOUR et al., 2013; KIRSH e VERMA, 1986). Desta forma, em muitas situações, a 

frequência de realização dos censos não é suficiente para fornecer os dados necessários 

para a gestão e planejamento diante da rápida dinâmica temporal imposta pela 

modernidade. Para preencher este espaço de tempo há muitas diferenciadas pesquisas 

com os mais diversos períodos de referências, ou seja, mensais, trimestrais, 

quadrimestrais, semestrais e anuais como por exemplo as pesquisas subjetivas anuais 

apresentadas, PAM, PPM e PEVS. Porém estas pesquisas, em relação aos censos, 

possuem menor possibilidade de obtenção de dados acerca de produções locais e de 

pequena escala. Esta é uma boa razão para que os censos completos não sejam 

descontinuados. A outra grande desvantagem tanto dos censos como destas pesquisas 

anuais é subjetividade imposta pela dependência de informações fornecidas por outras 

fontes. 

Já os mapeamentos baseados em imagens possuem uma capacidade maior de 

gerar uma série temporal sem alterações das definições das variáveis, do período de 

referência, da metodologia, e, sem o viés imposto pela subjetividade do dado fornecido 

pelo informante ou por outra fonte. Também, são capazes de identificar dados 

referentes a área de cobertura e uso do solo em locais inacessíveis e mapear as áreas 

que não se encontram dentro dos estabelecimentos agropecuários formalmente 

listados pelo Censo. Uma vez desenvolvida a metodologia, os dados referentes a um 

novo ano podem ser inseridos rapidamente, sem a necessidade de um novo processo 

oneroso de coleta.  Embora esta abordagem de levantar dados e informações acerca da 
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estrutura da paisagem possa parecer mais precisa e exata, há efeitos que se apresentam 

de forma bastante sutil e capazes de introduzir erros nestas estimativas.  

O dado gerado por sensoriamento remoto não é a paisagem real, mas apenas 

uma representação desta paisagem criada a partir do processamento de um fenômeno 

físico por meio de uma série de algoritmos. Este processo geralmente envolve etapas 

como a aquisição das imagens, processamento, conversão dos dados, análise dos 

dados, análise de acurácia e geração do produto final. Desta forma, a cada etapa, erros 

são gerados, adicionados e transmitidos de um processo para outro. Geralmente a 

acurácia é analisada somente no produto final, enquanto de forma mais rigorosa teria 

que avaliada a cada passo. As condições da atmosfera, a rotação, inclinação e curvatura 

da Terra, a instabilidade da plataforma, as falhas instrumentais são algumas das fontes 

de erro introduzidas durante o processo de aquisição da imagem. Porém, estes erros e 

distorções geralmente são eliminados em uma primeira etapa de correção (LUNETTA 

et al., 1991). Uma importante fonte de erros, de grande dificuldade quanto a sua 

quantificação, refere-se à subjetividade humana na análise da paisagem, introduzida 

durante o processo de interpretação visual. As estimativas apresentadas no Cenário 2 

são totalmente dependentes do processo de interpretação visual. Já nos processos 

automatizados de classificação, a interpretação visual pode estar presente para a 

produção de amostras de treinamento e para verificação de acurácia (PARENTE et al., 

2017; RUDORFF et al. 2010). Uma outra fonte de erros, de ocorrência durante a etapa 

de análise de dados, refere-se à classificação dos pixels devido a recuperação das 

frações de cada campo temático dentro de um mesmo pixel. A existência de pixels 

compostos por mais de uma classe temática causa problemas tanto das abordagens 

pautadas em classificação visual quanto nas que fazem uso de classificação 

automatizada de imagens (OZDOGAN e WOODCOCK, 2006; ATKINSON e 

CURRAN, 1995; TURNER et al., 1989; PAX-LENNEY e WOODCOCK,1997).  

Áreas ocupadas como, por exemplo, estradas, valas de irrigação, reservatórios, 

construções são todas colocadas em um pixel que pode ter sido classificado como 

pastagem, agricultura ou outra classe e terá toda a sua área utilizada para estimativa 
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da classe temática para qual foi atribuído. Alguns estudos, (FROLKING et al., 1999; 

GONZALES-ALONSO et al., 1998, CRAPPER, 1980), apontam que em áreas de uso 

predominantemente rural, as áreas ocupadas com atividades não agrícolas 

representam de 10 a 40% da área total classificada. Segundo LATIFOVIC e OLTHOF 

(2004), apenas um pixel com representação inteiramente dentro de uma mesma classe 

constitui uma representação precisa para uma determina classe temática.  Ou seja, a 

acurácia do cálculo de área por meio de dados de sensoriamento remoto, seja por meio 

de mapeamentos, ou por meio de estimativas de áreas depende da interação entre a 

resolução espacial do sensor e a estrutura e disposição espacial dos elementos da 

paisagem. O impacto dos erros causados pela ampliação do espaço obviamente 

depende dos aspectos da paisagem que se deseja estimar ou demonstrar, pois os erros 

de comissão e omissão ocorrerão pela existência de pixels com mais de uma classe, 

pixels de borda, reduzindo a precisão da estimativa (OZDOGAN e WOODCOCK, 

2006). No entanto, o impacto destes erros na geração dos dados, depende também da 

distribuição das proporções das classes no pixel. A função de densidade de 

probabilidade pode ser utilizada para se analisar a influência da resolução espacial na 

área que está sendo mapeada. Se a função densidade de probabilidade for simétrica 

em torno do limite usado para definir as classes, os erros de omissão e comissão para 

a classe, gerados pelo subpixel, serão iguais e cancelar-se-ão mutuamente. No entanto, 

em um caso no qual a função de densidade de probabilidade não seja simétrica em 

torno do limite, ocorrerá um viés (KEY, 1994).  No que tange os mapeamentos que 

utilizam classificação de polígonos, como por exemplo o Terraclass Cerrado, o 

tamanho de um elemento da paisagem deve exceder a unidade mínima de 

mapeamento (UMM) para que seja representado ou contabilizado. Elementos e 

campos de áreas menores que a UMM não serão representadas e causarão uma 

superestimação de alguns tipos de cobertura e uso do solo (CASTILLA e HAY, 2007). 

Nos mapeamentos e pesquisas analisadas neste estudo foi verificado que as 

estimativas de áreas convergem e possuem maior correlação exatamente onde estão 

localizadas as regiões nas quais a classe em análise predomina, isto porque nestas 
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regiões há uma maior quantidade de pixels “puros”. Nas regiões onde a classe 

temática existe de forma dispersa, cultivada em pequenos campos, há um maior 

número de pixels de borda, o que pode introduzir erros descontrolados e 

inadmissíveis nas estimativas. Nestas áreas também foi demonstrado que os valores 

levantados pelos censos tendem a ser maiores que os dados de sensoriamento remoto. 

Isto, porque nestas regiões os censos e outras pesquisas subjetivas possuem maior 

capacidade de obter dados destas pequenas áreas ainda que estes estejam sujeitos ao 

viés interposto pela percepção do informante.  

Conclusões 

As comparações apresentadas neste artigo não têm como objetivo propor qual 

método é superior, mas sim demonstrar as diferentes abordagens de cada método, 

bem como suas vantagens e desvantagens e pontos nos quais podem se complementar.  

Dos pontos observados destacamos a necessidade prévia de compreender a natureza 

conceitual do dado que está sendo gerado, pois diferenças no conteúdo temático são 

também um resultado da finalidade para qual um conjunto de dados foi desenhado. É 

preciso saber se estes dados realmente são grandezas passíveis de serem comparadas. 

O Censo Agropecuário pode variar o período de referência e a definição do dado 

coletado a cada censo. A variável pastagem, por exemplo, é definida como áreas 

“destinadas ao pastejo dos animais existentes no estabelecimento”, áreas de pastagem 

desvinculadas de um estabelecimento não são levantadas. Adicionalmente, o dado 

levantado pelo censo possui a subjetividade imposta pela percepção que o informante 

tem sobre a informação prestada. No Mapbiomas, foi utilizada uma abordagem 

estratificada de classificação por meio do algoritmo de aprendizado de máquina 

Randon Forest. Este é treinado por meio de amostras construídas por interpretação 

visual para capturar aspectos geográficos e temporais da classe de uso do solo. As 

estimativas de área apresentadas no Cenário 2 foram elaboradas a partir de 15.058 

pixels sorteados de forma aleatória e interpretados visualmente. 



75 

 

A partir das análises deste estudo, pode-se concluir que os dados obtidos por 

meio de imagens concebidas a partir de sensoriamento remoto são muito eficientes 

para gerar séries mais contínuas e consistentes ao longo do tempo, apesar de 

apresentarem limitações quanto utilização de imagens de resoluções espaciais médias 

e grossas para representar certos elementos da paisagem. O viés espacial introduzido 

pela resolução espacial irá depender da estrutura e composição da paisagem, será 

maior em paisagens mais heterogêneas e compostas por pequenos campos (VERBURG 

et al. 2011). Já os censos apresentam limitações para gerar séries contínuas devido as 

constantes mudanças políticas e quanto aos objetivos buscados no momento de sua 

realização. Possuem constantes alterações das variáveis e dos períodos de referência 

entre uma pesquisa, além de exigirem um elevado grau de mobilização e de recursos 

para sua implementação (IBGE, 2014; WADSWORTH et al., 2008). No entanto, 

métodos como os censos são mais capazes de preservar os dados nas escalas menores. 

Adicionalmente coletam uma gama maior de dados que vão além das áreas destinadas 

a cada uso agrícola, como dados sobre gestão, uso de tecnologia, fertilizantes, 

percentual de irrigação entre outras.  

A análise apresentada neste estudo demonstra uma crescente convergência 

entre os dados produzidos pelas mais diversas fontes. Isto pode ser decorrente de uma 

melhora da qualidade dos métodos utilizados, mas no caso específico de Goiás, pode 

também decorrer do fato de um aumento das áreas dedicadas a cada classe temática 

deixando a paisagem mais homogênea e com isto diminuindo o erro devido a 

resolução espacial e a existência de pixels misturados. Enfim, ressaltamos que cada 

estudo representa apenas mais um ponto de vista, ou seja, uma forma de olhar a 

mesma paisagem, sempre subestimando ou superestimando seus elementos, sua 

composição, mas nunca atingindo a paisagem “real”. 
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CONSIDERAÇÕES FINAIS 
 

Nos Cenários 1 e 2 foram apresentadas duas narrativas que reconstruíram as 

paisagens goianas no período de 1985 a 2017, uma por meio de dados de pesquisas 

subjetivas e outra por meio de dados satelitários. Cada uma destas construções pode 

ser interpretada como um diferente ponto de vista, ou seja, uma forma de olhar a 

mesma paisagem, sempre subestimando ou superestimando seus elementos, sua 

composição, mas nenhuma destas representa a paisagem “real” como foi demonstrado 

pela análise comparativa efetuada no Cenário 3.  

No Cenário 1, foi possível apresentar uma narrativa com maior detalhamento 

das variáveis principalmente no que se refere a especificação dos diferentes cultivos 

que compõe o uso agrícola. Também foi possível apresentar dados e informações sobre 

as diferentes safras e sobre o rendimento médio das principais culturas. No entanto, 

não foi possível apresentar dados sobre as áreas de pastagens e foi utilizado o efetivo 

de bovinos para demonstrar a dinâmica das pastagens no estado.  No Cenário 2, foi 

possível levantar as áreas para os principais usos rurais do estado de uma forma rápida 

e por meio de uma metodologia uniforme para os 33 anos de abrangidos pelo período 

do estudo.  De uma forma geral ambas as narrativas demonstraram a dinâmica do uso 

da terra no espaço rural goiano e sua articulação com as principais políticas públicas e 

práticas de governança territorial que influenciaram mudanças na região. Porém, 

principalmente nos municípios sem vocação para a classe em análise, i. e. pastagem, 

agricultura anual, cana-de-açúcar e silvicultura, houve muita variação nos 

quantitativos levantados.  Desta forma, retomamos a pergunta de investigação 

apresentada no início deste trabalho: Até que ponto a realidade evidenciada pelo dado 

representa o mundo real que se destina a representar? 

No que tange esta questão, ressaltamos as divergências decorrentes da escolha 

da escala de representação, pois esta escolha pode aproximar ou afastar a as paisagens 

representadas por diferentes dados. Os mesmos dados que quando visualizados para 
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um recorte territorial estadual parecem construir a mesma paisagem, mostram 

realidades divergentes quando olhados espacializados por município. A escolha da 

regionalização a ser adotada insere um viés adicional à análise. De acordo com 

HAESBAERT (2010, p .23) “...toda regionalização deve sempre ser considerada, 

também, um ato de poder – o poder de recortar, de classificar e, muitas vezes, também 

de nomear”. 

Adicionalmente, há divergências na paisagem impostas pela natureza 

conceitual do dado que está sendo gerado, pois diferenças no conteúdo temático são 

também um resultado da finalidade para qual um conjunto de dados foi desenhado. É 

preciso saber se estes dados realmente são grandezas passíveis de serem comparadas. 

Os estudos podem apresentar períodos de referências divergentes, além da própria 

definição do dado que está sendo estimado. Outro ponto que interfere no dado que 

representará a paisagem, é a própria metodologia de geração. Pelo apresentado no 

Capítulo 3, as pesquisas subjetivas, sejam estas censitárias ou não, apresentaram 

limitações para gerar séries contínuas. Podem possuir alterações de variáveis, períodos 

de referência e metodológicas entre uma pesquisa e outra. Adicionalmente, exigem um 

elevado grau de mobilização e de recursos para sua implementação (IBGE, 2014; 

WADSWORTH et al., 2008).  No entanto, são mais capazes de preservar os dados nas 

escalas menores e coletam uma gama maior de dados, que vão além das áreas 

destinadas a cada uso agrícola. Já os métodos baseados em sensoriamento remoto, 

demonstraram-se muito eficientes para gerar séries mais contínuas e consistentes ao 

longo do tempo, porém apresentam limitações quanto a utilização de imagens de 

resoluções espaciais médias e grossas para representar certos elementos da paisagem. 

O viés espacial introduzido pela resolução espacial irá depender da estrutura e 

composição da paisagem e, será maior em paisagens mais heterogêneas e compostas 

por pequenos campos (VERBURG et al. 2011). Enfim, ressaltamos que cada estudo 

representa apenas mais um ponto de vista, ou seja, uma nova forma de olhar a mesma 

paisagem, sempre subestimando ou superestimando seus elementos, sua composição, 

mas nunca atingindo a paisagem “real”. Até que o ponto a realidade evidenciada pelos 
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dados representa este “real”? Podemos afirmar que a construção deste “mosaico de 

relações, de formas, funções e sentidos” (SANTOS, 1994, p. 61)  será sempre uma 

função subjetiva da percepção dos atores envolvidos nesta construção, pela seleção 

dos dados a serem utilizados, pela definição dos elementos da paisagem: ponto de vista, 

composição e exposição (GOMES, 2013).  Pois se a “realidade é apenas uma, cada pessoa 

a vê de forma diferenciada; dessa forma, a visão pelo homem das coisas materiais é 

sempre deformada” (SANTOS, 1994, p. 62). 
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APÊNDICE A4      

DINÂMICA DO USO DA TERRA NA AGROPECUÁRIA: A INFORMAÇÃO  
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RESUMO  
  

O levantamento de dados de forma ágil, sistemática e capaz de demonstrar a dinâmica de ocupação do solo  

tem como desafio as limitações impostas pela coleta, dentre as quais, pode-se destacar o tempo destinado a produção 

dos dados. Inúmeros trabalhos apresentam metodologias destinadas à geração de dados e de produtos como mapas e 

relatórios demonstrando a dinâmica do uso da terra do setor agropecuário. Como dados produzidos por diferentes 

metodologias podem apoiar uma decisão? É possível extrair informação de um dado produzido sem o entendimento da 

metodologia que o produziu? Este artigo visa uma discussão da metodologia utilizada pela PAM/PEVS-IBGE, pelo 

Censo Agropecuário e pelo MapBiomas para a produção de dados agropecuários.  

  

Palavras chave: agropecuária; uso da terra; dados censitários; mapeamento satelitário  

  

ABSTRACT  
  

The production of land use data, capable of depicting its dynamics, presents many challenges due to several  

limitations, including the time needed for its generation. Numerous studies present methodologies for producing such 

datasets, as well as to generate products such as maps and reports demonstrating the dynamics of land use in the 

agricultural and livestock sector. How data produced by different methodologies can support a given decision? Is it 

possible to extract information from a given dataset without a clear understanding about the methodology that produced 

it? This article aims to discuss, in a comparative manner, the methodology used by PAM (Research of Municipal 

Agricultural Production) and the Agricultural Census, both from IBGE (Brazilian Institute of Geography and Statistics), 

and MapBiomas for the production of agricultural and livestock data.  

  

Keywords: agriculture, land use, agricultural census, satellite mapping  

 

 
4 Este apêndice apresenta o artigo publicado no XXVII Congresso Brasileiro de cartografia. 

Este teve como objetivo um estudo inicial sobre como os dados produzidos por diferentes metodologias 
podem apoiar uma decisão. 
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CAPÍTULO 1 -  1- INTRODUÇÃO  

A produção de dados agropecuários de forma ágil e 

sistemática acerca da dinâmica e ocupação da terra 

evidencia-se como um desafio tanto pelas limitações 

impostas pelo tempo quanto pelas dificuldades da coleta de 

dados. Neste cenário, as imagens satelitárias aliadas às 

técnicas de geoprocessamento e à estatística ganham força 

para a produção de dados do setor.  

O IBGE (Instituto Brasileiro de Geografia e 

Estatística), responsável pelas estatísticas oficiais, possui um 

sistema de pesquisas agropecuárias constituído pelo Censo e 

por pesquisas subjetivas e cadastrais (IBGE, 2011). As 

pesquisas anuais, PAM (Produção Agrícola Municipal), 

PPM (Produção da  

Pecuária Municipal e PEVS (Produção da Extração Vegetal 

e da Silvicultura) tem sido alvo de críticas pela subjetividade, 

pela ausência de estimativa de erro ou medida de precisão e 

pela heterogeneidade (Shattan, 1953; Shattan et al,1973; 

Pino, 1999). Shattan (1953 apud IBGE 2011) defendeu a 

eliminação do método subjetivo: “é unânime a insatisfação 

provocada pelas atuais estatísticas agrícolas do Brasil, sejam 

elas elaboradas pela União ou pelos Estados…”. Outra crítica 

relaciona-se a variação qualitativa destes dados no espaço. 

Gomes (2013:22) discute o conceito de composição e expõe: 

“Dissemos que se trata de um conjunto e que este conjunto 

tem uma estrutura, mas omitimos que nessa estrutura há um 

aspecto essencial, o jogo de posições. A forma de dispersão 

desses dados que, integrados, dão origem a um novo 

elemento corresponde à sua espacialidade”. Então, os dados 

referentes à qualidade de uma pesquisa subjetiva variam 

espacialmente formando um novo elemento. “Assim, 

analisar uma composição é compreender sua espacialidade, 

o lugar dos elementos nesse conjunto” (GOMES, 2013:22). 

Apesar das críticas, o método subjetivo, baseado em 

amostras não probabilísticas permanece sendo utilizado tanto 

pelo IBGE quanto por outros órgãos como a CONAB 

(Companhia Nacional de Abastecimento) (CONAB, 2016).  

O projeto Mapeamento Anual da Cobertura e  

Uso do Solo no Brasil (MapBiomas) reuniu Universidades, 

ONGs e empresas para o desenvolvimento de uma metodologia 

para mapeamento do uso do solo objetivando responder a 

questão: “É possível produzir mapas anuais de cobertura e uso 

do solo para todo o Brasil de forma significativamente mais 

barata, rápida e atualizada, comparativamente aos métodos e 

práticas atuais, e que possibilitem recuperar o histórico das 

últimas décadas?”. Outras iniciativas anteriores empenharam-se 

nesta tarefa: Radam Brasil, PROBIO, TerraClass Amazônia e 

TerraClass Cerrado (MapBiomas, 2017a).  

Outro ponto a ser analisado refere-se ao recorte da 

pesquisa. “…toda regionalização deve sempre ser considerada, 

também, um ato de poder – o poder de recortar, de classificar e, 

muitas vezes, também de nomear” (HAESBAERT,2010:23). 

Neste contexto, questionamos: Como dados produzidos por 

diferentes metodologias podem apoiar a tomada decisão? É 

possível extrair informação de um dado produzido sem o amplo 

entendimento da metodologia que o produziu? Este artigo visa 

uma discussão da metodologia utilizada pela PAM, pelo Censo 

Agropecuário e pelo MapBiomas para a produção de dados 

agropecuários (Tabela 1).  

CAPÍTULO 2 -  2- METODOLOGIA  

Ramankatty & Foley (1998) realizaram uma calibração 

por meio de regressão linear de dados satelitários do projeto 

DISCover, coordenado pelo  

International  Geosphere-Biosphere  Programme  

(IGBP), contra dados  estatísticos  para  o ano  de  1992  visando 

caracterizar padrões para uso da terra. Seguindo este modelo, foi 

utilizada a técnica de regressão linear calibrando dados da base 

IBGE contra os do MapBiomas para os anos de 2006 e 2015. A 

definição de cada variável comparada levou em consideração a 

existência de semelhanças conceituais. Os dados levantados pelo 

Censo Agropecuário de 2006 são obtidos por meio de entrevista 

direta com os responsáveis em todos os estabelecimentos 

agropecuários do país e seguem as recomendações da 

Organização das Nações Unidas para a Agricultura e 

Alimentação (Food and Agriculture Organization – FAO) 

objetivando a unificação dos conceitos estatísticos mundiais e 

visando assegurar a comparabilidade dos dados produzidos no 

mundo. No caso específico do Censo Agropecuário de 2006, 

cujos dados serão objetos desta análise, o período de referência 

foi, para a produção animal, de 1° de janeiro à 31 de dezembro de 

2006 e a data de referência para os efetivos foi o dia 31 de 

dezembro de 2006 (IBGE, 2012). A pesquisa da Produção 

Agrícola Municipal  

(PAM) e pesquisa da Produção da Extração Vegetal e Silvicultura 

(PEVS) possuem inquéritos anuais, tem como unidade de coleta 

o município e abrangem todo o território nacional, 

disponibilizando dados acerca de variáveis como quantidade 

produzida, área plantada e colhida, rendimento médio e valor da 

produção agrícola no que tange a PAM (IBGE, 

2007a;IBGE,2016a), e, no caso da PEVS, acerca de variáveis 

quantidade e valor da produção de produtos do extrativismo e da 

silvicultura, número de árvores abatidas, volume de madeira e, a 

partir de 2014, área de florestas plantadas da silvicultura (IBGE, 

2007b;IBGE,2016b).   

A área de estudo do projeto MapBiomas é constituída 

pela totalidade do território brasileiro. A equipe do projeto foi 

dividida de forma que cada grupo se responsabilize pelo 

desenvolvimento da metodologia para mapear o uso da terra e da 

cobertura vegetal de acordo com um dos seis biomas brasileiros 

(Amazônia, Cerrado, Floresta Atlântica, Caatinga, Pantanal e 

Pampa) e de três temas transversais (Zonas Costeiras, Pastagens, 

Agricultura/Florestas Plantadas). O MapBiomas utilizou para 

classificar culturas temporárias, semi-perenes e florestas 

plantadas, imagens Landsat 5, 7 e 8 e o algoritmo Random Forest 

para processamento de pixels, por meio de um método de 

aprendizagem supervisionado (MapBiomas, 2017b).  

A Tabela 1 apresenta um resumo das fontes de dados 

utilizadas na análise e os comentários acerca da formatação destes 
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dados. A definição de cada variável levou em consideração a 

existência de dados possíveis de serem comparados  

disponibilizados pelo MapBiomas, pelo Censo 

Agropecuário 2006 e pelas pesquisas estruturais do IBGE, PAM 

e PEVS. Os dados provenientes do projeto MapBiomas utilizados 

nesta análise foram obtidos por meio da inclusão do nome dos 

municípios, que apresentaram dados para a variável analisada no 

Censo Agropecuário 2006 ou na PAM/PEVS, na ferramenta de 

análise estatística disponível em http://mapbiomas.org/stats. 

Porém, para aproximar os conceitos das variáveis levantadas por 

estas diferentes metodologias e minimizar efeitos como o da 

verticalização das safras foram realizados alguns ajustes 

apresentados na Tabela 1.   

Como não há a disponibilidade de informações por safra 

para o Censo Agropecuário, os dados das culturas anuais 

provenientes do MapBiomas foram plotados contra a variável de 

área colhida do Censo Agropecuário obtida por meio da soma das 

áreas das culturas de Algodão, Girassol, Milho, Sorgo e Soja. No 

entanto, a área de milho considerada foi a área de milho total que 

engloba os produtos plantados na 1ª e 2ª safra, e, desta forma 

inclui uma sobreposição de áreas não presente no dado do 

MapBioamas. Já para a PAM foi considerado apenas o somatório 

das áreas de Soja, Algodão, Milho 1ª safra e Girassol para a 

variável “Culturas anuais”. Isto porque em boa parte da área de 

cultivo, a soja é plantada seguida por uma cultura de 2ª safra. 

Muito utilizada é a combinação do plantio da Soja com o Milho 

2ª safra ou com o Sorgo.  

CAPÍTULO 3 -  3-RESULTADOS E DISCUSSÃO  

A partir da análise dos diagramas de dispersão e das retas 

de regressão linear foi verificada uma boa correlação linear entre 

os dados obtidos pelas diferentes metodologias para as áreas de 

pastagem. Enquanto nos levantamentos do Censo é possível que 

ocorram erros provenientes de omissões durante as entrevistas, o 

mapeamento lida com áreas de difícil caracterização devido a 

fatores antrópicos e edafoclimáticos. Adicionalmente os valores 

espectrais para um pixel de pastagem em uma imagem Landsat 

analisada possuem grande variação no tempo e no espaço 

(MapBiomas, 2017b). Nesta análise foi omitido apenas o dado 

referente ao município de Corumbá  

(MS) por ser um outlier significativo e que merece uma análise 

mais detalhada devido à possibilidade de presença de um erro na 

divulgação do valor em uma das fontes de pesquisa. A Fig. 1 

apresenta os dados provenientes do MapBiomas plotados contra 

os dados do Censo Agropecuário 2006. Cada ponto representa um 

município com dados presentes no Censo Agropecuário 2006. A 

reta pontilhada representa uma concordância perfeita e a reta 

contínua à obtida por regressão linear entre os dados.   

          

Tabela. 1 – Variáveis e fonte dos dados utilizados na análise  

Variáveis 

analisadas  

MapBiomas 2006 e 2015  Censo Agropecuário 2006  PAM, PEVS  2006 e 2015  

Culturas 

Anuais  

Classe 3.2.1 – Culturas anuais. 

Esta classe do MapBiomas é 

representada por Milho, Soja, 

Algodão, Sorgo e Girassol.  

Foi considerada a área resultante da soma 

das parcelas referentes às áreas 

individuais das culturas Algodão 

herbáceo, Girassol, Milho, Soja e 

sementes de Algodão, Milho e Soja, 

constantes da Tabela 822 do Censo 

Agropecuário 2006.  

Foram somadas as áreas de Soja, 

Milho 1ª safra, Algodão Herbáceo e  
Girassol constantes das Tabelas 839 

e 1612 da PAM 2006 e da PAM 

2015.  

  

Culturas  
SemiPerenes  

Classe 3.2.2 – Culturas 

SemiPerenes – representada pela 

canade-açúcar.  

Área total plantada de cana-de-açúcar 

presente na tabela 822 do Censo 

Agropecuário 2006.  

Área total plantada de cana-

deaçúcar constante de tabela 1612 

da PAM 2006 e da PAM 2015.  

Pastagem  Classe 3.1 – Pastagem.  Pastagem total obtida pela soma das 

parcelas “Pastagens Naturais”, “Pastagens 

Plantadas Degradadas” e “Pastagens 

Plantadas em Boas Condições”, extraídas 

da Tabela 1421 do Censo Agropecuário 

2006.  

Não levanta área de pastagens.  

Silvicultura  Classe 1.2 Silvicultura.  Utilizada a área da Tabela 1421 

representada pela variável “Matas e/ou 

Florestas Plantadas com essências 

florestais”.   

PEVs – Foi utilizada a variável 

“Área total existente em 31/12 dos 

efetivos de silvicultura” constante 

da tabela 5930 da PEVs 2015. Não 

era realizado levantamento de área 

na PEVs 2006.  
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Fig. 1 – Área de Pastagem MapBiomas x Área de Pastagem Censo 

Agropecuário 2006 

          

Fig. 2 – Área de Silvicultura MapBiomas x Área de Silvicultura 

Censo Agropecuário 2006  

Já no âmbito da silvicultura, o resultado não foi positivo 

quando os dados provenientes do Censo Agropecuário foram 

plotados contra os dados do MapBiomas (Fig. 2). A divergência 

pode ser resultante do fato de o MapBiomas possuir uma 

definição da variável diferente da utilizada pelo IBGE. Enquanto 

no MapBiomas a variável de “Silvicultura” engloba as florestas 

plantadas com finalidade de produção madeireira e as para outra 

finalidade como as seringueiras para a produção de borracha, a 

variável levantada pelo Censo Agropecuário refere-se às Matas 

e/ou Florestas Plantadas com essências florestais. 

Adicionalmente esta variável do Censo engloba áreas plantadas 

para fins de conservação ambiental ou biológicas que não 

pertencem a variável “Silvicultura” do MapBiomas.   

Quando os dados do MapBiomas foram comparados 

com os dados da PEVS 2015 (Fig. 3) o coeficiente de correlação 

linear foi bem melhor que o da comparação anterior. Uma 

possível explicação seria a maior aproximação do conceito 

utilizado pela PEVS do utilizado pelo MapBiomas.   

         

Fig. 3 – Área de Silvicultura MapBiomas x Área de Silvicultura 

PEVS 2015  

Em relação às culturas anuais, foi verificada uma melhor 

 correlação quando os dados do MapBiomas foram confrontados 

com os da PAM (Fig. 5 e Fig. 6). Este melhor resultado da PAM 

sobre o Censo Agropecuário (Fig. 4) deve-se ao fato da PAM 

disponibilizar dados por safra permitindo uma formatação mais 

próxima dos dados obtidos pelo mapeamento que não abrangem 

a verticalização das diversas safras.   

        

Fig. 4 – Área de Culturas Anuais MapBiomas x Área de Culturas 

Anuais Censo Agropecuário 2006  

Adicionalmente ressaltam-se as dificuldades inerentes a 

cada método, se por um lado as pesquisas subjetivas apresentam 

inacurácias provenientes de omissões e equívocos, os 

mapeamentos gerados por meio das imagens de satélite possuem 

também seus desafios, como por exemplo, a já mencionada 

presença de nuvens nas imagens obtidas durante o pico vegetativo 

das culturas. As correlações obtidas quando os dados do 

MapBiomas e da PAM foram comparados não só demonstram a 

conformidade entre os dados obtidos por estas distintas 

metodologias como também confirmam o potencial do dado 

obtido de forma subjetiva se opondo a crítica apresentada contra 

esta metodologia apresentada na introdução deste artigo.  

        
Fig. 5 – Área de Culturas Anuais MapBiomas x Área de Culturas 

Anuais PAM 2006  

         
Fig. 6 – Área de Culturas Anuais MapBiomas x Área de Anuais 

PAM 2015  
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Fig. 7 – Área de Culturas Perenes MapBiomas x Área de  

Culturas Perenes Censo Agropecuário 2006  

Para as culturas semi-perenes, todas as comparações 

apresentaram dados totalmente dispersos (Fig. 7, Fig. 8 e Fig. 9). 

Não foram identificadas as causas que levaram a 

desconformidade. Uma sugestão para futuras análises é a 

verificação do comportamento destes dados de forma mais 

regionalizada.  

      
Fig. 8 – Área de Culturas Perenes MapBiomas x Área de Culturas 

Perenes PAM 2006  

     

Fig. 9 – Área de Culturas Perenes MapBiomas x Área de Culturas 

Perenes PAM 2015  

CAPÍTULO 4 -  4- CONCLUSÃO  

  A partir dos resultados analisados concluímos que a 

qualidade da informação produzida passa pelo estudo 

metodológico dos  dados utilizados. A desconsideração deste 

processo pode resultar em interpretações imprecisas e 

equivocadas. Inúmeros são os trabalhos destinados a 

desenvolvimento de metodologias para obtenção de dados acerca 

do setor agropecuário ou que utilizam dados previamente 

produzidos para demonstrar a dinâmica temporal e espacial deste 

setor. Inserindo os termos ("land use") and (agriculture or 

livestock) and (Satellite or inventory) no campo de busca da base 

de dados Scopus foram retornados 1.413 artigos, sendo 113 

publicados em 2017 (SCOPUS, 2017).  Não é pretensão desta 

análise, verificar se estes artigos, ao utilizarem dados produzidos 

por outros trabalhos e/ou instituições efetuaram um estudo 

conceitual antes de os utilizarem para o estudo da dinâmica do 

setor agropecuário. Porém, cabe a evidência sobre a importância 

deste processo para que o dado possa ser utilizado em seu real 

potencial e apoiar a tomada de decisão pelos diversos agentes 

privados e públicos bem como pelos demais usuários destes 

dados.  
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RESUMO  
 
A produção de dados de forma ágil e precisa é uma demanda crescente em setores públicos e privados. 

Neste contexto, as técnicas de geoprocessamento aliadas à estatística ganham força no que tange o 
gerenciamento dos processos da produção pecuária. Olhando de uma forma superficial para um SIG, este pode 
ser comparado com um simples banco de dados, porém, pela adição do componente espacial, ele se torna um 
sistema muito mais poderoso que um simples banco de dados. A importância de um SIG está na sua capacidade 
de multiplicar as concepções de espaço revelando outros caminhos a serem trilhados pelo pensamento. Este 
trabalho tem como objetivo apresentar uma espacialização dos dados produzidos pelo IBGE (Instituto Brasileiro 
de Geografia e Estatística) para a pecuária em Goiás demonstrando a potencialidade de um SIG para estudar 
padrões em um determinado recorte temporal e espacial. 

Palavras-chave: pecuária, SIG, geoprocessamento, análise espacial, Goiás. 
 

ABSTRACT  
Agile and accurate data production is a growing demand in public and private sectors. In this context, 

geoprocessing techniques combined with statistics gain strength in the management of livestock production 
processes. Looking in a superficial way for a GIS, this can be compared to a simple database, however, by the 
addition of the spatial component, it becomes a system much more powerful than a simple database. The GIS 
importance is in its ability to multiply the conceptions of space revealing other paths to be traced by thought. This 
work aims to present a spatialization of the data produced by IBGE (Brazilian Institute of Geography and Statistics) 
for livestock in Goiás demonstrating the potential of a GIS to study patterns in a given temporal and spatial cutout.  

Keywords: livestock, GIS, geoprocessing, spatial analysis. 
 

 

 
5 Este apêndice apresenta o artigo submetido para um periódico, mas ainda em análise. Este 

teve como objetivo um estudo inicial sobre a capacidade de um SIG em multiplicar as concepções de 
espaço revelando outros caminhos a serem trilhados pelo pensamento. 

mailto:vanlopes.gyn@gmail.com
mailto:faustomiziara@gmail.com
mailto:laerte@ufg.br
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RESUMEN  
 
La producción de datos de forma ágil y precisa es una demanda creciente en sectores públicos y privados. 

En este contexto, las técnicas de geoprocesamiento aliadas a la estadística ganan fuerza en lo que se refiere al 
manejo de los procesos de producción ganadera. Al mirar de una forma superficial a un SIG, esto se puede 
comparar con una simple base de datos, sin embargo, por la adición del componente espacial, se convierte en un 
sistema mucho más poderoso con capacidad de multiplicar las concepciones de espacio revelando otros caminos 
a ser trillados por el pensamiento. Este trabajo tiene como objetivo presentar una espacialización de los datos 
producidos por el IBGE (Instituto Brasileño de Geografía y Estadística) para la ganadería en Goiás demostrando 
la potencialidad de un SIG para estudiar patrones en un determinado recorte temporal y espacial. 

Palabras clave: ganadería, SIG, geoprocesamiento, análisis espacial. 

 
 

INTRODUÇÃO  
 

 O Espaço se constitui como o objeto de análise por excelência da geografia. 

Porém não se trata de um objeto já dado, numa perspectiva empirista. Harvey (2006, p. 8) coloca 

o conceito de espaço como um dos mais difíceis de ser decifrado e questiona: “Como então, 

podemos decifrar o espectro de significações dadas à palavra espaço sem os perdermos em um 

labirinto (metáfora espacial interessante) de complicações?” Segundo o autor há 

“desdobramentos aparentemente infinitos do termo”, não é possível uma definição genérica 

devido às peculiaridades de cada domínio de aplicação. Considerando a divisão tripartite 

proposta por Harvey em sua tentativa de uma decifração genérica do espaço, podemos 

considerar a propriedade rural, o município ou estado como o espaço absoluto no qual estas 

atividades são desenvolvidas. É este o espaço do mapeamento, dos cálculos e medições de 

engenharia.  Se pensarmos em espaço relativo, ou seja, pensarmos que “há múltiplas geometrias 

que podemos escolher e de que o quadro espacial depende estritamente daquilo que está sendo 

relativizado e por quem” (HARVEY, 2016, p. 11), podemos pensar nos mais diversificados 

mapas temáticos para a agricultura e pecuária. Para o desenvolvimento destes mapas não 

podemos deixar de enxergar a grande possibilidade que o desenvolvimento tecnológico trouxe 

para a cartografia. Por meio das técnicas de geoprocessamento podemos retratar os mais 

diversos espaços relativos. Segundo Gomes (2013, p. 20) “[...] tal qual quando olhamos uma 

paisagem, escolhemos a posição do nosso olhar e, a partir dessa posição, serão determinados o 

ângulo, a direção, à distância, entre outros atributos que são posicionais”. O mapa temático a 

ser produzido seria a representação do olhar de quem o criou, a posição do olhar do seu autor. 

O Sistema de Informações Geográficas, assim como uma janela, posiciona o olhar para um 

determinado espaço relativo. Espaço este definido de acordo com o que precisa ser visto por 

meio do ponto de vista de um determinado ator. 

A delimitação destes espaços e das relações que os criam passam por uma intersecção do 

conceito de espaço com outros conceitos provenientes do pensamento geográfico. Suertegaray 

(2002) faz uma analogia do espaço geográfico com o disco de Newton. Cada setor do disco 

corresponde a uma cor primária, sendo que quando se gira o disco o movimento faz com que 

estas cores refletidas sejam enxergadas apenas como a cor branca.  Cada conceito-chave da 

geografia, região, território, paisagem, lugar, redes, geossistema, ambiente, corresponde a um 

setor do disco de Newton. “A dinamicidade do espaço geográfico é representada pelo 

movimento, no caso, o girar do disco. O movimento expressa a conjunção de cores (branco), 

ou seja, a unidade na multiplicidade” (SUERTEGARAY, 2002, p. 118). A tomada de decisão 

que leva um produtor a optar pelo plantio de uma cultura em sua propriedade, que pode ser 

entendida como um espaço absoluto depende de muitas variáveis enquadráveis em mais de um 

conceito geográfico.  Alguns dos fatores a serem analisados podem ser analisados pelo conceito 

de natureza, por exemplo: o relevo, o tipo de solo, o clima existente no local da propriedade 

influência na decisão pelo tipo de cultura a ser plantada, no grau de mecanização necessário e 
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possível tanto para a definição de um sistema de irrigação, quanto para a escolha de máquinas 

a serem utilizadas como colheitadeiras entre outras.  

Além do conceito de natureza, o conceito de território representaria um outro setor do 

disco de Newton e junto com conceito de território não se pode negligenciar o conceito de 

poder.  De acordo com Souza (1995, p. 78) território “é fundamentalmente, um espaço definido 

e delimitado por e a partir de relações de poder”. Porém, o mesmo autor em um trabalho 

posterior menciona que esta primeira definição deve ser apenas um ponto de partida para um 

“esforço de reflexão conceitual” (SOUZA, 2013, p. 78). Souza (2013, p. 87) formula em sua 

reflexão sobre o conceito de território a seguinte questão: “quem domina, governa ou influencia 

quem neste espaço e como?”. Estendendo esta questão para o espaço no qual são desenvolvidas 

as atividades agropecuárias, podemos identificar relações de poder que orientam estas 

atividades. Um sindicato ou uma cooperativa podem influenciar a opção dos produtores pela 

prática de uma ou outra atividade. Municípios ou estados podem incentivar a prática de 

determinada atividade em um local por meio da concessão de subsídios, isenções fiscais, entre 

outros. Não se pode deixar também de mencionar as experiências culturais e a identidade que 

levam a um processo de territorizalização como por exemplo, podemos citar descendentes das 

mais diversas nacionalidades que colonizaram determinados locais, como os italianos, alemães, 

japoneses, etc, influenciando as atividades agropecuárias desenvolvidas em certas localidades. 

“Porém, o essencial conceitualmente, é que uma territorialização ou desterritorialização é, 

sempre e em primeiro lugar, um processo que envolve o exercício de relações de poder e a 

projeção dessas relações no espaço...” (SOUZA, 2013, p.102). 

Algumas propriedades certamente serão mais cobiçadas e desejadas que outras devido a 

um solo, clima, topografia ou outro fator mais adequado a uma certa atividade agropecuária. 

Porém o que determinará como estas propriedades serão ocupadas e quais atividades serão ali 

desenvolvidas serão as relações de poder dos mais diversos grupos. Neste contexto, mais dois 

conceitos da geografia apresentam-se como outros setores para o disco de Newton: redes e 

fluxos. O movimento do disco funde todos estes conceitos demonstrando nesta discussão 

particular a dinamicidade do espaço geográfico ocupado pelo setor agropecuário. Retomando 

Harvey (2016), o último conceito de sua divisão tripartite seria a existência de um espaço 

relacional.  

Um evento ou uma coisa situada em um ponto no espaço não pode ser 

compreendido em referência apenas ao que existe somente naquele ponto. Ele 

depende de tudo ao redor dele (do mesmo modo que todos aqueles que entram em 

uma sala para discutir trazem com eles um vasto espectro de dados da experiência 

acumulados na sua relação com o mundo. Uma grande variedade de influências 

diferentes que turbilham sobre o espaço no passado, no presente e no futuro 

concentram e congelam em um certo ponto (por exemplo, em uma sala de 

conferência) para definir a natureza daquele ponto (HARVEY, 2016, p. 12). 

 

Olhando para as atividades agropecuárias, quando pensamos em um determinado ponto, 

pode-se inferir que a atividade agropecuária ali estabelecida, bem como o valor desta produção, 

ou ainda o seu grau de mecanização traz consigo influências do passado, presente e futuro 

congelados naquele ponto. A decisão pela atividade talvez seja fruto de experiências passadas, 

bem ou mal sucedidas, do agricultor ou pecuarista, das condições climáticas e de solo favoráveis 

a esta ou aquela atividade, da capacidade de investimento para o desenvolvimento da atividade, 

do produtor ser ou não proprietário da terra, das perspectivas de negociação futura do produto 

a ser obtido, do nível cultural, do conhecimento técnico, das motivações do produtor, da 

tradição de uma determinada atividade agropecuária no local, entre outras. La Blache (2005, p. 
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114) descreve bem o que seriam estas experiências congeladas em um determinado local 

quando apresenta em seu texto o parágrafo transcrito abaixo: 

 

Um gênero de vida constituído implica em uma ação metódica e 

contínua, que age fortemente sobre a natureza ou, para falar como geógrafo, 

sobre a fisionomia das áreas. Sem dúvida, a ação do homem se faz sentir sobre 

o seu meio desde o dia em que sua mão se armou de um instrumento; pode-se 

dizer que, desde os primórdios das civilizações, essa ação não foi negligenciável 

(LA BLACHE, 2005, p. 114). 

 

Também em relação ao espaço relacional podemos aprender com as imagens. Por meio 

da análise de uma série de imagens podemos extrair conhecimento acerca da história de um 

determinado local. Como este local evoluiu através do tempo. De acordo com Gomes (2013, p. 

9): “Podemos aprender com as imagens, podemos compreender com elas. A comprovação disto 

habita todo o esforço do que se segue neste livro: de que forma as imagens podem ser 

instrumentos para pensar, ao mesmo tempo que são objeto do olhar?” (GOMES, 2013, p. 9). 

Esta discussão própria da Geografia se insere no contexto mais amplo do avanço do 

conhecimento, das pressões econômicas e políticas apresentadas pela sociedade e pelo Estado. 

Tanto a geografia como a cartografia são ciências desde muito tempo associadas ao Estado, 

pois estes se utilizavam do conhecimento geográfico com a finalidade de manter um controle 

de seus territórios. A cartografia foi desenvolvida pela convergência de dois importantes 

acontecimentos históricos. O primeiro trata-se do desenvolvimento por Ptolomeu de um mapa 

da terra que foi redescoberto durante a renascença e, durante o período de exploração e 

comércio, levasse ao desenvolvimento de um mapa acurado do globo terrestre. O segundo 

acontecimento que contribuiu para os avanços da cartografia trata-se do desenvolvimento dos 

instrumentos de pesquisa e o uso destes para que a representação de uma pequena área fosse 

corretamente alocada em um mapa maior. A cartografia automatizada visava criar rotinas para 

que este processo fosse efetuado de forma mais rápida e com menor incidência de erros 

(CURRY, 1998). Porém, o desenvolvimento dos Sistemas de Informações Geográficas (SIG) 

também foi influenciado pelos acontecimentos que movimentavam a geografia. O positivismo 

valorizou o conhecimento obtido por meio da razão, útil, técnico e objetivo.  As ciências 

naturais devido ao caráter experimental de seu método foram muito valorizadas pelos filósofos 

positivistas. Porém, foi por meio do emprego de técnicas matemático-estatísticas que foi 

iniciada a escola que visou a superação do positivismo. A escola “Teorética quantitativa” ou 

“Neopositivista” que se formou após a segunda guerra mundial causou modificações passíveis 

de serem consideradas uma revolução na geografia (CAMARGO, 2007). 

A revolução quantitativa trouxe um importante elemento para os desenvolvimentos dos 

SIG: as ferramentas para análise espacial. Olhando de uma forma superficial para um SIG, este 

pode ser comparado com um simples banco de dados, porém, pela adição do componente 

espacial que permite que um ponto, linha ou área sejam associados com dados, ele se torna um 

sistema muito mais poderoso que um simples banco de dados. A importância de um SIG está 

relacionada a sua capacidade de multiplicar as concepções de espaço. Pois estas sempre revelam 

outros caminhos a serem trilhados pelo pensamento (CURRY, 1998). Para Santos (1996, p. 63) 

“o espaço é formado por um conjunto indissociável, solidário e contraditório, de sistemas de 

objetos e sistemas de ações, não considerados isoladamente, mas como o quadro único no qual 

a história se dá”. Fazendo uma reflexão do setor agropecuário a partir da definição de Santos 

pode-se enxergar que o espaço no qual este setor atua não é meramente composto pelo 

somatório de  propriedades rurais, não é algo material. É uma representação formada por todas 

as relações necessárias para que estas atividades se desenvolvam, ou seja, de  condições 
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ambientais favoráveis, de existência de cooperativas, da disponibilidade de insumos acessíveis, 

de compradores da produção, de tradição da atividade, etc. “Analisar uma composição é 

compreender sua espacialidade, o lugar dos elementos nesse conjunto” (GOMES, 2013, p. 22).  

Além dos desafios de compreender o espaço temos cada vez mais a pressão moderna pela 

velocidade. Não há tempo a perder. Há pressa para aprender, para trabalhar, para produzir, para 

fechar negócios, para as conquistas. Tamanha velocidade também se manifesta na necessidade 

de se produzir informações. Informações necessárias à tomada de decisão e que precisam ser 

produzidas com agilidade e acurácia. Ministérios, secretarias estaduais e municipais, órgãos 

oficiais, empresas, bancos de crédito e fomento, universidades, estudantes, cooperativas, 

jornalistas, associações, todos usuários de dados e informações, sejam estas necessárias para a 

formulação de políticas públicas, planejamento de produção ou estratégias de investimento, ou 

ainda para avaliar riscos de financiamentos ou subsidiar estudos científicos. Independente da 

finalidade todos necessitam de informações e todos tem pressa, pois a velocidade é marca da 

vida moderna.  

Diante desta perspectiva, a necessidade de produção de dados referentes à produção 

agrícola e pecuária no país de forma ágil e precisa é uma demanda crescente tanto para os 

setores públicos quanto privados. E, em um contexto no qual o tempo é primordial e os ganhos 

devem ser maximizados, as técnicas de geoprocessamento aliadas à estatística vêm ganhando 

destaque no que tange o planejamento e gerenciamento dos processos da produção 

agropecuária.  

No escopo das discussões acerca da disponibilização de informações acerca do setor 

agropecuário de forma ágil e precisa, a utilização de Sistema de Informações Geográficas surge 

como alternativa as técnicas tradicionalmente utilizadas para esta finalidade.  Dentre os 

principais provedores de dados e informações acerca do país pode-se destacar o IBGE (Instituto 

Brasileiro de Geografia e Estatística), pertencente à administração pública federal e vinculado 

ao Ministério da Economia. Atualmente, o IBGE possui um sistema de pesquisas agropecuárias 

constituído por pesquisas subjetivas e cadastrais. Nas pesquisas cadastrais são levantados dados 

de produção pecuária e de estoques. Já as pesquisas subjetivas levantam dados referentes à 

produção agrícola, pecuária, da silvicultura e extrativismo vegetal (IBGE, 2019).  

As pesquisas anuais contínuas, PAM, PPM e PEVS, realizadas pelo IBGE tem sido alvo 

de críticas devido a sua subjetividade e também pelo fato de não possuírem estimativa de erro 

ou medida de precisão uma vez que não possuem uma amostra probabilística e também pelo 

fato da grande heterogeneidade na obtenção de seus dados uma vez que a forma de coleta 

depende do agente de coleta,   

 

Pergunta-se: são culpadas por essas divergências as pessoas que 

elaboram as estatísticas agrícolas? Por acaso, são culpados os Agentes 

Municipais de Estatísticas ou as organizações centrais, que coletam e elaboram 

suas informações? Pode-se responder que não. A culpa cabe exclusivamente ao 

método de estimação subjetiva (SHATTAN,1953 apud IBGE/SNPA 2011). 

 

[…] não há nenhuma diferença entre ausência total de informações e a 

disponibilidade de informações inexatas, ou cuja precisão não possa ser 

determinada (SHATTAN, 1971 apud IBGE/SNPA, 2011). 

 

Porém, apesar das críticas, o método subjetivo e baseado em amostras não probabilísticas 

permanece sendo muito utilizado tanto pelo IBGE quanto por outros órgãos de pesquisa.  

Tendo por referência as questões apresentadas, este trabalho tem como objetivo 

apresentar uma espacialização da pecuária em Goiás por meio dos dados do IBGE e com isto 
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construir um cenário que demonstre a potencialidade de um SIG para estudar padrões em um 

recorte temporal e espacial. Muitas são as questões envolvendo a pecuária no estado de Goiás: 

Está acontecendo um processo de intensificação da atividade pecuária? Qual a vocação do 

rebanho? É leiteiro? É corte? Muitas vezes não é possível identificar de forma clara todas as 

respostas. Será que espacialização poderia indicar novos padrões e/ou tendências para a 

pecuária no estado de Goiás? Todas essas questões permitirão discutir a construção de uma 

espacialização de dados e a própria percepção de espaço que emerge desse processo.  

A seleção desse recorte temático se dá, entre outros fatores, em função da sua própria 

relevância econômica e social. De acordo com os dados da PPM (Pesquisa da Pecuária 

Municipal) a produção pecuária em 2017, exceto a produção gerada pela pecuária de corte, 

agregou ao país um valor de produção de aproximadamente 4,4 bilhões de reais (IBGE/PPM, 

2017).  A Confederação de Agricultura e Pecuária do Brasil (CNA) apresentou um balanço 

demonstrando uma participação crescente do setor agropecuário na constituição do PIB 

(Produto Interno Bruto) brasileiro desde 2016.  A produção pecuária apresenta uma alta 

participação no desempenho do PIB agropecuário. Somente a pecuária de corte correspondeu a 

47,3% do faturamento - valor bruto da produção (VBP) - no segmento pecuário, e 16,3% da 

agropecuária (CNA, 2019). 
 

DADOS E MÉTODOS 
 

O recorte espacial foi definido pelos limites territoriais do estado de Goiás também 

denominado no decorrer do texto como área de estudo. Em 2017 o IBGE apresentou uma 

proposta de regionalização no 

nível inferior ao de estados 

utilizando o termo “região 

geográfica imediata” em 

substituição as microrregiões e 

região geográfica intermediária 

em substituição as 

mesorregiões. A região 

geográfica imediata é 

constituída por municípios 

interligados por relações de 

dependência e deslocamento de 

população em torno de 

aquisição e oferta de bens, 

relações de trabalho e prestação 

de serviços. Já região 

geográfica intermediária tem 

como ponto principal uma ou 

mais metrópoles, capitais 

regionais e/ou centros urbanos 

representando um aglomerado 

de regiões geográficas 

imediatas. Esta subdivisão visa 

a união de municípios vizinhos pela conjugação de interesses comuns tendo a rede urbana com 

elemento de referência preferencial. O processo de subdivisão foi pautado na identificação das 

cidades-polo e dos municípios a elas vinculado a partir dos conceitos de território-rede e 

território-zona (IBGE, 2017).  

Figura 1 - Área de estudo – Estado de Goiás – 246 

municípios – 21 Regiões Geográficas Imediatas 
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 A subdivisão utilizada para a análise dos dados apresentados neste trabalho seguirá esta 

regionalização apresentada pelo IBGE, uma vez que os conceitos geográficos dos quais 

partiram esta subdivisão são mais propícios a interpretação do espaço e de suas relações (IBGE, 

2017). Porém, cabe ressaltar que a escolha da categorização do espaço demonstra que o mesmo 

não se revela de forma apriorística, mas é construído a partir de concepções teóricas e de 

perspectivas metodológicas. Desta forma a área de estudo, as subdivisões em regiões 

geográficas imediatas e em municípios são apresentadas na Figura . O recorte temporal utilizado 

foi de 1974 até 2017. 

As informações da PPM (Pesquisa da pecuária municipal) foram espacializadas sobre a 

base constituída pela malha municipal digital disponibilizada pelo IBGE em arquivo do tipo 

shp (shapefile), versão 2016, na projeção Policônica, na escala 1:100.000 e datum SIRGAS 20 

(IBGE, 2015). Durante o período de análise muitos municípios foram criados, extintos ou 

divididos. Como muitos dos dados trabalhados tratam de dados municipais, a divisão de um 

município pode levar o dado para o ano imediatamente posterior a sua divisão a apresentar uma 

queda devido a fração de território perdida. A utilização do dado bruto sem nenhum tratamento 

pode levar a falsa interpretação de que houve uma queda na produção do município decorrente 

de outros fatores como diminuição da produção por parte dos produtores rurais. Devido a isto, 

antes da espacialização dos dados foi analisada a evolução da estrutura territorial dos 246 

municípios que constituem hoje o estado de Goiás de 1974 a 2017.  

O marco temporal inicial para a espacialização é o ano de 1974 (ano base) sendo a análise 

elaborada a partir desta data até o ano de 2017. A criação do mapa de slopes, ou seja, um mapa 

da espacialização dos coeficientes angulares de retas de regressão linear simples de variáveis, 

de acordo com recortes temporais, seguiu o fluxograma apresentado pela Figura 2. A análise 

foi dividida em períodos, de 1975 a 1980, 1981 a 1990, 1991 a 2000, 2001 a 2010 e 2011 a 

2017. 

Após a divisão dos períodos foi calculada a variável por km². Por exemplo, no caso do 

efetivo de bovinos, foi calculado o número de cabeças por km² de acordo com a área do 

município levantada segundo a estrutura territorial de cada ano da análise. No entanto, a 

espacialização final foi produzida tendo como referência a estrutura territorial atual divulgada 

pelo IBGE com data de 2015. Desta forma, após a obtenção das variáveis por área, estas foram 

multiplicadas pelas áreas do município na estrutura territorial atual gerando as variáveis 

corrigidas. Por exemplo, o município de Acreúna foi desmembrado de Paraúna. Assim, o valor 

da variável foi dividido pela área do município de Paraúna antes do desmembramento. Este 

Figura 2 - Fluxograma para a criação do mapa de slopes. 
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valor obtido foi multiplicado pela área de Acreúna e de Paraúna na estrutura territorial atual e 

foi considerado que Acreúna existiu de forma “fictícia” mesmo antes de seu desmembramento 

para efeito da análise do crescimento da variável no município. Este artifício tenciona evitar 

que haja um crescimento no munícipio, gerado por sua criação, de uma produção que sempre 

existiu, mas que estava alocada em outro município do qual este foi criado por 

desmembramento. 

 
RESULTADOS E DISCUSSÃO 

 

Os rebanhos bovinos, suínos e os galináceos são os que mais se destacam no estado de 

Goiás. A paisagem goiana favorece a atividade pecuária, especialmente a bovinocultura, por 

apresentar relevo plano e vegetação de campos. Por volta dos anos 2000, os dados 

espacializados refletiram uma expansão da atividade criatória nas regiões de tradição pecuária 

e uma especialização da atividade, especialmente para a pecuária leiteira, sendo que o estado 

de Goiás passou da quinta colocação no ano de 1990 para a segunda colocação no 2000 

(IBGE/PPM, 2000). Goiás foi o segundo maior produtor de leite, no ano de 2001, produzindo 

2,321 trilhões de litros (IBGE/PPM, 2001). Porém, após este período de crescimento, os dados 

da PPM demonstram uma tendência de queda da atividade no estado.  Na Figura 3, é possível 

observar uma expansão do efetivo de bovinos, com crescimento absoluto intensificado no 

período que vai de 2001 a 2017. O efetivo de bovino já era elevado em praticamente todo o 

estado de Goiás no ano base da análise, 1974. Desta forma, os pequenos crescimentos relativos 

ao longo dos anos levaram a um grande aumento absoluto deste efetivo de 1974 a 2017. 

As regiões geográficas imediatas de Ceres-Rialma-Goianésia, Inhumas-Itaberaí-Anicuns, 

Palmeiras de Goiás, Goiânia e Anápolis apresentaram um elevado adensamento (cabeças/km²) 

de bovinos, Figura 3. Uma possível, explicação para este maior adensamento de bovinos pode 

estar relacionada com a vocação do rebanho (leite ou corte). A Figura 4 apresenta um 

crescimento do efetivo de vacas ordenhadas exatamente nas áreas abrangidas pelas regiões 

geográficas imediatas mais adensadas em termos de efetivo total, demonstrando que há uma 

vocação leiteira do rebanho nestas regiões. Adicionalmente, a Figura 5, demonstra a 

intensificação da produção leiteira em torno destas regiões durante o período de estudo (1974-

2017). 

Na Figura 6 podemos observar que a presença de outros animais de pasto como caprinos, 

ovinos, bubalinos e equinos é pequena diante do efetivo bovino.  Além dos bovinos de corte, 

os suínos e galináceos são os principais animais que constituem o setor de carnes goiano, 

normalmente criados de forma confinada. Observa-se que houve um grande crescimento do 

efetivo de suínos durante o período de estudo na região geográfica intermediária de Rio Verde, 

especialmente entre os anos de 1991 a 2000, Figura 7. Além dos suínos, o efetivo de galináceos 

também cresceu na região. Porém, neste caso a expansão não se restringiu apenas a região de 

Rio Verde, abrangendo também as regiões intermediárias de Jataí-Mineiros, Itumbiara, Caldas 

Novas-Morrinhos, Catalão, Pires do Rio, Anápolis, Goiânia, Palmeiras de Goiás e Inhumas-

Itaberaí-Anicuns, Figura 8. Estes rebanhos não concorrem diretamente, no que tange o uso da 

terra, com as áreas de pastagens destinadas a criação bovina, porém podem apresentar relação 

com áreas produtoras de grãos e agregam valor a produção pecuária do estado. 

A partir da espacialização das variáveis é possível observar toda uma dinâmica da pecuária 

goiana que não seria possível sem a associação dos dados a sua componente espacial. No 

entanto, cabe a reflexão que a metodologia de obtenção de dados impacta e atua como fator que 

condiciona a própria espacialização. A obtenção de dados, de forma subjetiva, junto a atores 

envolvidos no setor agropecuário pode inserir um viés ao dado decorrente de diversos fatores 

como a capacitação do agente que obtêm a informações, a capacitação e organização dos órgãos 
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e empresas que os fornecem, a existência ou não de estrutura destinada a apoiar as atividades 

agropecuárias no município, por interesses particulares e/ou políticos do informante, bem como 

pela própria intervenção do estado no setor por meio de políticas públicas. Além da metodologia 

de obtenção de dados, a escolha da regionalização a ser adotada também insere um viés 

adicional à análise. De acordo com Haesbaert (2010, p .23) “...toda regionalização deve sempre 

ser considerada, também, um ato de poder – o poder de recortar, de classificar e, muitas vezes, 

também de nomear”. Como demonstrado pelo cenário construído a partir da espacialização dos 

dados da pecuária em Goiás, todos estes fatores não invalidam a capacidade do dado de 

representar a dinâmica da agropecuária em um determinado recorte. Porém, cabe o alerta para 

a importância de uma leitura atenta por parte dos pesquisadores e demais utilizadores de dados 

e informações.   

 

CONCLUSÃO 
 

Diante de todo o exposto anteriormente fica evidente que produzir informações de forma 

ágil e precisa acerca da produção pecuária, com a finalidade de atender as necessidades dos 

mais diversos usuários trata-se de um trabalho complexo.  

Neste contexto os Sistemas de Informações Geográficas (SIG) apresenta-se como 

ferramenta poderosa. Um SIG nada mais é do que uma junção de um banco de dados com 

plataformas de áudio e vídeos e ferramentas de análise espacial que possibilitam representações 

do olhar humano. Como equacionar a utilização destas técnicas para a produção de dados e 

informações ainda tem sido objeto de vários estudos. Porém o foco deste trabalho não é 

apresentar as diversas aplicações destas ferramentas, mas demonstrar o seu potencial como 

ferramenta capaz de proporcionar um conhecimento ágil acerca do espaço. Não com a pretensão 

de que estes substituam a necessidade de estar de fato em um local, de vivenciá-lo para de fato 

compreendê-lo, mas com o simples objetivo de auxiliar diante das dificuldades - 

disponibilidade de pessoas, tempo, custo ou outras – e, de se obter dados e informações que 

permitam uma análise humana. É a conjugação dos olhares de diferentes abordagens.  

A pecuária vista pela janela do SIG pode trazer vários insights a pesquisadores e demais 

profissionais sobre como se deu a ocupação da terra em determinados locais, além de ser um 

meio ágil de fornecer dados e informações, não inquestionáveis e nem adotadas como verdades 

absolutas, mas necessários para suprir a tão requisitada agilidade de informações acerca dos 

locais que atendam aos mais diversos usuários como guias de suas análises.  

Por fim, cabe ressaltar o cuidado para que a visualização das informações em sua dimensão 

espacial não promova uma espécie de “reificação” dos dados, determinando uma suposta 

objetividade que não real. Toda a construção e espacialização da informação se dá a partir de 

certos pressupostos que conduzem a formação das imagens. No caso específico do objeto 

analisado a informação básica é fornecida tendo por referência uma unidade - o município – 

que é construída por interesses políticos e administrativos. Isso não implica uma crítica a priori 

a qualidade ou a acurácia dos dados, mas revela que a construção de uma representação do 

espaço está necessariamente submetida a determinadas categorias de análise. 
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Figura 3 - (a) Efetivo de cabeças de bovinos em 1974 e 2017 (cabeças); (b) Coeficiente angular 

da reta de regressão linear simples dos pontos referentes ao crescimento percentual do efetivo 

em relação ao ano anterior para os anos de 1975 a 1980 (slope);(c) slope para os anos de 1981 

a 1990; (d) slope para os anos de 1991 a 2000; (e) slope para os anos de 2001 a 2010; (f) slope 

para os anos de 2011 a 2017. 
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Figura 4 - (a) Efetivo de cabeças de vacas ordenhadas em 1974 e 2017 (cabeças); (b) Coeficiente 

angular da reta de regressão linear simples dos pontos referentes ao crescimento percentual do 

efetivo em relação ao ano anterior para os anos de 1975 a 1980 (slope); (c) slope para os anos 

de 1981 a 1990; (d) slope para os anos de 1991 a 2000; (e) slope para os anos de 2001 a 2010; 

slope para os anos de 2011 a 2017. 
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Figura 5 - (a) Produção (mil litros/ano) em 1974 e 2017; (b)Coeficiente angular da reta de 

regressão linear simples dos pontos referentes ao crescimento percentual da relação 

leite/vaca.ano em comparação ao ano anterior para os anos de 1975 a 1980 (slope);(c) slope 

para os anos de 1981 a 1990; (d) slope para os anos de 1991 a 2000; (e) slope para os anos de 

2001 a 2010; slope para os anos de 2011 a 2017. 
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Figura 6 - (a) Efetivo de cabeças de outros animais em 1974 e 2017; (b)Coeficiente angular da 

reta de regressão linear simples dos pontos referentes ao crescimento percentual do efetivo em 

relação ao ano anterior para os anos de 1975 a 1980 (slope);(c) slope para os anos de 1981 a 

1990; (d) slope para os anos de 1991 a 2000; (e) slope para os anos de 2001 a 2010; slope para 

os anos de 2011 a 2017. 
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Figura 7 - (a) Efetivo de cabeças de suínos em 1974 e 2017; (b)Coeficiente angular da reta de 

regressão linear simples dos pontos referentes ao crescimento percentual do efetivo em relação 

ao ano anterior para os anos de 1975 a 1980 (slope);(c) slope para os anos de 1981 a 1990; (d) 

slope para os anos de 1991 a 2000; (e) slope para os anos de 2001 a 2010; slope para os anos 

de 2011 a 2017. 
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Figura 8 - (a) Efetivo de cabeças de galináceos em 1974 e 2017; (b)Coeficiente angular da reta 

de regressão linear simples dos pontos referentes ao crescimento percentual do efetivo em 

relação ao ano anterior para os anos de 1975 a 1980 (slope);(c) slope para os anos de 1981 a 

1990; (d) slope para os anos de 1991 a 2000; (e) slope para os anos de 2001 a 2010; slope para 

os anos de 2011 a 2017. 
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RESUMO 

Os estudos acerca das mudanças de cobertura vegetal e usos da terra têm apresentado abordagens cada vez mais 

complexas, envolvendo diversas escalas espaciais e temporais. Em particular, este trabalho buscou entender e 

quantificar as mudanças no espaço rural goiano, para o período entre 1985 e 2017, tendo por referência técnicas 

de amostragem estatística aplicadas à interpretação visual de imagens Landsat. Para a montagem das composições 

de imagens Landsat inspecionadas visualmente foi utilizada a ferramenta TVI (Temporal Visual Inspection), de 

código aberto, desenvolvida pela equipe do Laboratório de Processamento de Imagens e Geoprocessamento da 

Universidade Federal de Goiás (LAPIG / UFG). Os nossos resultados, considerando as classes vegetação nativa, 

pastagem, agricultura, cana-de-açúcar e silvicultura, mostram áreas e transições de cobertura compatíveis com os 

dados censitários disponibilizados pelo IBGE. 

 

Palavras-chave - mudanças na cobertura e uso da terra, interpretação visual, espaço rural, amostragem 

estatística.  

 

ABSTRACT 

Studies on changes in vegetation cover and land use have presented increasingly complex approaches involving 

various spatial and temporal scales. In particular, this work sought to understand and quantify the changes in the 

agrarian sector in Goias, for the period between 1985 and 2017, with reference to statistical sampling techniques 

applied to the visual interpretation of Landsat images. For the assembly of the visually inspected Landsat images, 

the TVI (Temporal Visual Inspection) tool, developed by the Image Processing and GIS Lab at the Federal 

University of Goias (LAPIG / UFG), was used. Our results, considering the native vegetation, pasture, agriculture, 

sugarcane and silviculture classes, show coverage areas and transitions compatible with the census data provided 

by IBGE. 

Key words - land-cover / land-use change, visual interpretation, agrarian space, statistical sampling. 

 

1. INTRODUÇÃO 

As investigações em torno da temática do mapeamento 

da cobertura vegetal e do uso da terra remontam os anos 

70 quando foi reconhecida a influência das alterações 

da cobertura vegetal nas trocas entre superfície e 

atmosfera e consequentemente no clima local. Desde 

então estes estudos têm apresentado uma dinâmica cada 

vez mais complexa envolvendo diversas escalas 

espaciais e temporais [1]. Não são mais apenas estudos 

pautados na elaboração de um mapa demonstrando a 

conversão de áreas nativas para agropecuária, mas 

 
6 Este apêndice apresenta o artigo publicado no XIX Simpósio Brasileiro de Sensoriamento 

Remoto. Este artigo teve como objetivo um teste e estudo prévio dos conceitos estatísticos envolvidos 
do desenvolvimento da metodologia proposta no Cenário 2, Capítulo 3. 

constituem-se de um emaranhado de técnicas para a 

construção de sucessivos mapas de monitoramento. O 

Radam Brasil, PROBIO, TerraClass Amazônia, 

TerraClass Cerrado, o MapBiomas são algumas das 

iniciativas que objetivaram o mapeamento da cobertura 

vegetal e uso da terra no território brasileiro [2]. Porém, 

todas estas iniciativas seguem a tendência em comum 

de estudar a cobertura vegetal e o uso da terra a partir 

de mapeamentos.   

Este trabalho tem como objetivo a construção de 

uma análise a partir da proposta apresentada por [3], de 

elaborar estimativas a partir de modelos fundamentados 
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em técnicas de amostragem estatística, tendo como 

suporte um estudo de caso do espaço rural goiano para 

o período de 1985 a 2017. 

2. MATERIAIS E MÉTODOS 

O recorte espacial deste estudo corresponde aos limites 

territoriais do estado 

de Goiás e de suas 

regiões geográficas 

intermediárias 

conforme [4]. O 

recorte temporal é 

compreendido pelos 

anos de 1985 a 2017.  

Para a análise da 

área de estudo foram 

utilizados dados 

provenientes de 

sensoriamento 

remoto convencional, 

considerando a obtenção de estimativas a partir da 

aplicação de métodos estatísticos a interpretação visual 

de duas imagens Landsat, uma para o período seco e 

outra para o período chuvoso por pixel de uma amostra.   

Os dados foram organizados e interpretados 

visualmente pela equipe do LAPIG (Laborário de 

Processamento de Imagens e Geoprocessamento da 

Universidade Federal de Goiás), tendo por referência 

imagens Landsat obtidas da plataforma  Google Earth 

Engine [5]. Na Figura 1 é apresentada a área de estudo, 

constituída pelo estado de Goiás, suas regiões 

geográficas intermediárias e pelos pixels sorteados 

conforme descrito na próxima seção. 

 2.1. Desenho da amostragem 

O conjunto de pixels utilizados nesta análise foi 

constituído por meio do sorteio aleatório de 100 pixels 

(30 m x 30 m) por cena Landsat, totalizando 1.257 

pontos sorteados no estado de Goiás, Figura 1.  

Um estimador de áreas para o método de 

amostragem aleatória simples, [3], [6] e [7], foi 

utilizado para estimar as áreas referentes a cada uso da 

terra para todo o recorte temporal compreendido por 

este estudo (1985-2017). As estimativas foram 

calculadas, de acordo com a Equação 1, a partir dos 

resultados provenientes da classificação obtida pela 

aplicação do protocolo de classificação descrito na 

próxima seção. As estimativas foram produzidas para o 

estado de Goiás e suas regiões geográficas 

intermediárias [4]. Em função da população total (pixels 

compreendidos pelos limites territoriais de Goiás), o 

tamanho da amostra é n=1.257 pixels. A margem de 

erro para cada área calculada foi obtida por meio da 

Equação 2.   

𝐴�̂� = 𝐴𝑡 . 𝑝𝑖       ----------------(Equação 1) 

 

𝐸(𝐴𝑖) = 𝑧𝛾. 𝐴𝑡 . √
𝑝𝑖(1−𝑝𝑖)

𝑛
--------------(Equação 2)   

 

onde: 

𝑝𝑖= proporção estimada de cada classe i; 

𝐴�̂�= área estimada de cada classe i; 

𝐴𝑡= área total da região de interesse; 

𝐸(𝐴𝑖)= margem de erro de cada classe de uso i; 

𝑧𝛾= score da normal padrão relacionada ao nível 

de confiança 𝛾;  

𝑛= número total de pixels amostrados na região de 

interesse. 

2.2. Protocolo da inspeção visual 

Os valores de referência foram obtidos mediante 

interpretação visual de cada pixel amostrado de duas 

composições de imagens Landsat para o recorte 

temporal de 1985-2017, uma para o período seco e outra 

para o período chuvoso. E, quando disponível, foi 

utilizada como ferramenta auxiliar para apoio a 

interpretação as imagens disponibilizadas pelo Google 

Earth.   

Para a montagem das composições de imagens 

Landsat inspecionadas visualmente foi utilizada a 

ferramenta TVI (Temporal Visual Inspection) [8], de 

código aberto, desenvolvida pela equipe do LAPIG 

(Figura 2). Esta ferramenta, a partir de uma amostra pré-

selecionada de pontos, permite que sejam atribuídas 

classes de cobertura e uso do solo a cada um dos pontos 

a partir da inspeção visual de uma série histórica.  São 

disponibilizadas para o intérprete as imagens 

juntamente com gráficos de séries temporais de 

imagens MODIS NDVI (normalized difference 

vegetation index) [9] e, quando disponível, também é 

possível o acesso às imagens do Google Earth por meio 

de um arquivo KML referente ao ponto em inspeção. 

Devido a sazonalidade climática existente na maior 

parte do território brasileiro, as imagens são divididas 

em períodos seco (meses de maio a setembro) e período 

chuvoso (meses de janeiro a abril) o que permite ao 

intérprete a comparação do comportamento espectral 

das diferentes coberturas observadas e a classificação 

com maior acurácia [8]. 

Figura 2– Tela da a ferramenta TVI (Temporal Visual 

Inspection) [7] 

Os pixels amostrados foram classificados por uma 

equipe de 6 intérpretes, sendo cada pixel classificado 

por 3 intérpretes diferentes. Porém, quando o pixel foi 

classificado de forma diferente por cada um dos três 

intérpretes, este pixel foi analisado por um quarto 

intérprete com maior grau de experiência em 

Figura 1- Área de estudo e 1257 

pixels sorteados 
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classificação. Este quarto intérprete efetuou a 

classificação do pixel, cuja classe atribuída foi a classe 

resultante desta última interpretação.   

Figura 3 – Protocolo de inspeção visual dos pontos sorteados 

 

Após a interpretação dos pixels, o conjunto de 

dados foi analisado diversas vezes, dando o enfoque da 

análise a cada uma das classes de forma separada, e, de 

acordo com a classe enfocada, recebeu o valor de 

referência 0 ou 1, de acordo com o pertencimento ou 

não a classe em evidência (Figura 3).   

Os pontos inspecionados visualmente foram 

classificados em 17 classes: agricultura anual, pastagem 

cultivada, área urbana, vegetação nativa, cana-de-

açúcar, em regeneração, silvicultura, solo exposto, 

mosaico de ocupação, pastagem natural, desmatamento, 

agricultura perene, natural  

não vegetada, estrada, água, banco de areia e não 

observado. Porém, no escopo deste trabalho foram 

utilizadas somente as classes Vegetação nativa, 

Pastagem (Pastagem natural + Pastagem Cultivada), 

Agricultura (Agricultura Anual+Agricultura Perene), 

Cana-de-açúcar e Silvicultura. Uma amostra das 

imagens interpretadas é apesentada na Tabela 1.  
Tabela 1- Classes do uso da terra e da cobertura vegetal – 

Imagens Landsat 

Agricultura Anual Vegetação Nativa 

 Seco Chuvoso Seco Chuvoso 

    

Cana-de-açúcar Agricultura Perene 

Seco Chuvoso Seco Chuvoso 

    

Pastagem Cultivada Pastagem Natural 

Seco Chuvoso Seco Chuvoso 

    

 3. RESULTADOS 

Durante o período de 1985 a 2017 houve perda no 

estado de Goiás de aproximadamente 7,0 Mha de 

cobertura vegetal nativa (Figura 5). Esta perda foi 

acompanhada de crescimento aproximado de 6,4 Mha 

dos demais usos da terra abrangidos por esta análise 

(Pastagem, Agricultura, Cana-de-açúcar e Silvicultura), 

(Figura 4). O acréscimo de área de agricultura foi de 2,7 

Mha, 2,1 Mha de pastagem, 1,5 Mha de cana-de-açúcar, 

e 0,1 Mha de silvicultura.   

A Figura 4 em comparação com a Figura 5, e, 

também a Figura 6, demonstram que a perda de 

cobertura vegetal praticamente se iguala ao somatório 

do crescimento dos usos da terra em análise. 

Adicionalmente, observa-se na Figura 4 que por volta 

do ano de 2005 houve um pico de crescimento da área 

cultivada com culturas anuais, além de marcar o início 

do crescimento mais acentuado da área de cana-de-

açúcar.  

Figura 4 – Estimativas/GO -Pastagem/Agricultura/Cana-de-

açúcar/Silvicultura 

Figura 5 – Estimativas/GO – Vegetação nativa 

 

Analisando as regiões geográficas intermediárias 

que compõem o estado de Goiás, podemos observar que 

durante o período do estudo as maiores perdas de 

vegetação nativa ocorreram na região intermediária de 

Porangatu-Uruaçu, aproximadamente 2,0 Mha, seguida 

por Goiânia, com 1,6 Mha desmatados, por 1,5 Mha 

desmatados   em  Luziânia-Águas Lindas de Goiás,  1,1  
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Figura 6 – Comparação entre o crescimento da área de 

vegetação nativa com o crescimento das demais classes do 

estudo  

 

Mha em Rio Verde, 0,6 Mha em São Luís dos Montes 

Belos – Iporá  e 0,2 Mha  em Itumbiara (Figura 7). 

Figura 7 – Estimativa para as regiões intermediárias – 

vegetação nativa 

Figura 8 – Estimativa para as regiões intermediárias – classes 

pastagem+agricultura+cana-de-açúcar+silvicultura  

 

 Já em relação aos demais usos da terra, “pastagens 

cultivadas” foi o uso que ocupou a maior área de todas 

as regiões intermediárias. O maior crescimento de áreas 

de pastagem, 1,4 Mha, ocorreu na região intermediária 

de Porangatu-Uruaçu, seguido por 0,7 Mha na região de 

Luziânia-Águas Lindas de Goiás e por 0,5 Mha na 

região de Goiânia. O segundo maior uso em todas as 

regiões intermediárias foi “agricultura”. Os maiores 

crescimentos de áreas foram localizados na região 

intermediária de Goiânia, 0,7 Mha, seguida por 

Luziânia-Águas Lindas, 0,6 Mha, e, por Rio Verde, 0,6 

Mha, Figura 8.  
  

4. DISCUSSÃO  

  

Na Tabela 2 é 

apresentada uma 

comparação entre 

os dados das 

estimativas do 

Censo 

Agropecuário para 

o ano de 

2006/IBGE [10] 

com as estimativas 

elaboradas a partir 

dos dados de 

sensoriamento 

remoto também para o ano de 2006. 

       Da análise dos resultados das Tabelas 2 e 3 

podemos observar que quanto maior o número de pixels 

analisados há uma maior convergência entre os 

resultados da estimativa e do Censo 2006.   

       Considerando os dados para as classes Vegetação 

nativa, Pastagem e 

Agricultura em nível 

estadual, e um nível de 

confiança de 95%, a maior 

margem de erro para a 

classe Vegetação Nativa 

ocorreu no ano de 1985 e foi 

de +/- 0,48 Mha, já para a 

classe Pastagem a maior 

margem de erro ocorreu no 

ano de 1998 e foi de +/-0,47 

Mha; para a classe Agricultura a maior margem de erro 

ocorreu no ano de 2015 e foi de +/-0,09 Mha.  

5. CONCLUSÕES  

A partir dos resultados obtidos concluímos que há um 

potencial da utilização deste modelo de análise para 

elaboração de crítica e verificação da consistência dos 

dados produzidos por outras técnicas como 

mapeamentos, pesquisas subjetivas - Censo 

Agropecuário/IBGE, entre outras.  Da mesma forma, 

esta abordagem pode ser útil para o monitoramento dos 

dados no período entre as datas de elaboração de 

mapeamentos e pesquisas, para a verificação de 

tendências temporais e obtenção de informações 

complementares a outras técnicas.  
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S1. ÁREA TOTAL POR MUNICÍPIO (HA) E MÁSCARA DE USO ANTRÓPICO POR MUNICÍPIO (HA) 
GEOCÓDIGO MUNICÍPIO ÁREA TOTAL  P PA PC PS PAC PAS PCS PACS A AS AC ACT C CS S MÁSC. ANTRÓPICO 

 ÁREA TOTAL DO ESTADO 34,010,649 17,891,304 1,754,337 554,555 109,231 77,556 7,229 760 301 2,427,559 6,903 399,925 395 361,537 3,565 85,795 23,680,952 

5200050 ABADIA DE GOIÁS 14,773 11,434 371 0 234 0 32 0 0 207 0 0 0 0 0 44 12,323 

5200100 ABADIÂNIA 104,513 47,573 10,413 0 3,547 0 375 0 0 5,106 291 0 0 0 0 2,329 69,634 

5200134 ACREÚNA 156,600 43,477 13,062 6,546 0 1,828 0 0 0 34,649 0 14,072 0 14,582 0 0 128,217 

5200159 ADELÂNDIA 11,535 10,783 132 25 41 0 0 0 0 0 0 0 0 2 0 3 10,987 

5200175 ÁGUA FRIA DE GOIÁS 202,942 52,439 26,232 0 392 0 167 0 0 18,685 57 0 0 0 0 174 98,145 

5200209 ÁGUA LIMPA 45,286 38,762 0 0 82 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 4 38,848 

5200258 ÁGUAS LINDAS DE GOIÁS 18,839 6,014 220 0 14 0 0 0 0 133 0 0 0 0 0 85 6,466 

5200308 ALEXÂNIA 84,789 39,516 7,218 0 986 0 116 0 0 2,407 6 0 0 0 0 861 51,109 

5200506 ALOÂNDIA 10,216 7,141 2,077 0 0 0 0 0 0 598 0 0 0 0 0 0 9,816 

5200555 ALTO HORIZONTE 50,376 38,350 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 38,351 

5200605 ALTO PARAÍSO DE GOIÁS 259,391 38,568 10,042 0 745 0 60 0 0 3,317 58 0 0 0 0 1,191 53,981 

5200803 ALVORADA DO NORTE 125,937 92,368 1,125 0 0 0 0 0 0 1,719 0 0 0 0 0 0 95,213 

5200829 AMARALINA 134,324 95,768 3,810 0 0 0 0 0 0 28 0 0 0 0 0 0 99,606 

5200852 AMERICANO DO BRASIL 13,356 10,474 193 1,023 23 108 0 9 0 4 0 0 0 92 0 23 11,950 

5200902 AMORINÓPOLIS 40,853 33,050 2,677 0 31 0 0 0 0 78 0 0 0 0 0 6 35,841 

5201108 ANÁPOLIS 93,316 45,477 5,456 104 2,152 224 102 0 0 4,203 219 1 0 112 0 1,071 59,121 

5201207 ANHANGUERA 5,695 4,787 0 0 18 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 13 4,818 

5201306 ANICUNS 97,923 68,487 3,257 7,136 871 288 292 13 0 157 7 39 0 7,975 18 61 88,602 

5201405 APARECIDA DE GOIÂNIA 27,854 7,194 0 0 11 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 7,206 

5201454 APARECIDA DO RIO DOCE 60,213 49,751 592 594 1,768 0 0 0 0 102 0 0 0 23 0 146 52,975 

5201504 APORÉ 290,006 214,922 5,487 27,989 622 577 8 4 0 1,168 0 146 0 801 0 24 251,749 

5201603 ARAÇU 14,937 11,471 344 486 50 143 0 0 0 160 0 87 0 209 0 2 12,951 

5201702 ARAGARÇAS 66,453 42,406 237 0 0 0 0 0 0 1 0 0 0 0 0 0 42,644 

5201801 ARAGOIÂNIA 21,818 18,115 157 0 257 0 0 0 0 5 0 0 0 0 0 11 18,545 

5202155 ARAGUAPAZ 219,370 146,594 740 0 0 0 0 0 0 8 0 0 0 0 0 0 147,342 

5202353 ARENÓPOLIS 107,460 73,510 8,326 0 0 0 0 0 0 186 0 0 0 0 0 0 82,022 

5202502 ARUANÃ 305,529 195,385 2,442 0 0 0 0 0 0 20 0 0 0 0 0 0 197,847 

5202601 AURILÂNDIA 56,534 48,696 439 0 0 0 0 0 0 2 0 0 0 0 0 0 49,137 

5202809 AVELINÓPOLIS 17,424 13,304 403 1,347 54 21 0 0 0 8 0 4 0 700 0 10 15,850 

5203104 BALIZA 178,484 89,849 4,284 0 148 0 0 0 0 1,374 0 0 0 0 0 13 95,667 

5203203 BARRO ALTO 109,325 45,370 3,406 6,424 572 1,678 15 3 0 538 45 621 2 2,988 19 778 62,460 

5203302 BELA VISTA DE GOIÁS 127,585 87,214 16,862 0 2,124 0 165 0 0 3,261 44 0 0 0 0 335 110,004 

5203401 BOM JARDIM DE GOIÁS 189,951 123,830 7,792 0 0 0 0 0 0 220 0 0 0 0 0 0 131,842 

5203500 BOM JESUS DE GOIÁS 140,503 19,584 10,262 2,730 14 765 0 0 0 52,679 55 23,760 0 9,953 0 55 119,856 

5203559 BONFINÓPOLIS 12,343 7,787 441 0 92 0 0 0 0 88 0 0 0 0 0 38 8,447 

5203575 BONÓPOLIS 162,849 112,694 6,797 0 0 0 0 0 0 245 0 0 0 0 0 0 119,735 

5203609 BRAZABRANTES 12,307 7,830 298 849 25 15 0 0 0 222 0 2 0 858 0 10 10,109 

5203807 BRITÂNIA 146,301 112,358 1,595 0 61 0 0 0 0 77 0 0 0 0 0 278 114,369 

5203906 BURITI ALEGRE 89,546 59,865 5,661 1,596 430 274 48 0 0 3,570 44 185 0 360 0 155 72,187 

5203939 BURITI DE GOIÁS 19,929 13,796 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 13,796 

5203962 BURITINÓPOLIS 24,705 20,321 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 20,321 

5204003 CABECEIRAS 112,691 45,536 16,637 0 2 0 3 0 0 22,592 15 0 0 0 0 27 84,811 

5204102 CACHOEIRA ALTA 165,455 126,270 108 11,283 590 0 0 10 0 151 0 0 0 402 0 160 138,974 

5204201 CACHOEIRA DE GOIÁS 42,275 34,277 0 0 497 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 248 35,021 

5204250 CACHOEIRA DOURADA 52,113 10,380 577 1,979 1 198 0 0 0 2,520 0 3,979 0 11,946 0 21 31,601 

5204300 CAÇU 225,101 157,527 1,345 33,865 506 0 0 0 0 1,540 0 0 0 3,393 0 50 198,227 
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5204409 CAIAPÔNIA 863,513 513,881 51,970 633 100 33 0 0 0 47,596 4 65 0 22 0 79 614,383 

5204508 CALDAS NOVAS 160,844 78,296 20,800 0 361 0 37 0 0 10,106 0 0 0 0 0 100 109,699 

5204557 CALDAZINHA 24,969 18,968 232 0 115 0 3 0 0 15 1 0 0 0 0 58 19,391 

5204607 CAMPESTRE DE GOIÁS 27,382 18,223 1,890 0 335 0 19 0 0 160 2 0 0 0 0 25 20,654 

5204656 CAMPINAÇU 197,438 64,253 535 0 0 0 0 0 0 11 0 0 0 0 0 0 64,800 

5204706 CAMPINORTE 106,719 49,560 13,008 1,221 181 344 0 0 0 520 0 1 0 81 0 31 64,945 

5204805 CAMPO ALEGRE DE GOIÁS 246,299 74,237 20,617 153 1,617 456 60 10 0 63,554 118 5,398 17 1,142 950 4,731 173,060 

5204854 CAMPO LIMPO DE GOIÁS 15,956 10,345 282 0 485 0 1 0 0 258 0 0 0 0 0 314 11,685 

5204904 CAMPOS BELOS 72,407 36,739 229 0 0 0 0 0 0 314 0 0 0 0 0 0 37,282 

5204953 CAMPOS VERDES 44,165 36,860 57 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 36,917 

5205000 CARMO DO RIO VERDE 41,854 27,590 364 6,302 81 181 0 3 0 12 0 35 0 2,356 2 1 36,927 

5205059 CASTELÂNDIA 29,798 9,739 1,798 3,018 0 803 0 0 0 3,258 0 4,943 0 3,039 0 0 26,597 

5205109 CATALÃO 382,146 154,866 35,442 0 4,777 0 116 0 0 74,060 243 0 0 0 0 11,014 280,518 

5205208 CATURAÍ 20,508 14,655 137 1,702 87 1 0 0 0 198 0 33 0 708 0 26 17,547 

5205307 CAVALCANTE 695,367 82,825 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 82,825 

5205406 CERES 21,432 16,780 52 1,960 0 34 0 0 0 0 0 0 0 504 0 0 19,331 

5205455 CEZARINA 41,581 27,080 5,698 0 178 0 2 0 0 1,899 0 0 0 0 0 7 34,863 

5205471 CHAPADÃO DO CÉU 218,513 16,018 13,126 5,726 1,164 4,987 109 3 54 116,587 67 22,365 134 1,951 54 242 182,587 

5205497 CIDADE OCIDENTAL 38,999 16,195 2,236 0 593 0 7 0 0 916 1 0 0 0 0 590 20,539 

5205513 COCALZINHO DE GOIÁS 178,904 78,374 8,936 0 452 0 34 0 0 5,808 1 0 0 0 0 456 94,062 

5205521 COLINAS DO SUL 170,819 38,898 0 0 68 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 55 39,021 

5205703 CÓRREGO DO OURO 46,230 33,754 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 33,754 

5205802 CORUMBÁ DE GOIÁS 106,196 56,874 7,427 0 787 0 67 0 0 1,856 13 0 0 0 0 608 67,633 

5205901 CORUMBAÍBA 188,367 138,010 4,624 0 424 0 0 0 0 1,686 0 0 0 0 0 178 144,922 

5206206 CRISTALINA 616,209 135,678 104,580 1 3,639 0 324 0 0 179,610 992 0 0 1 0 5,036 429,860 

5206305 CRISTIANÓPOLIS 22,536 13,061 2,620 0 465 0 4 0 0 1,596 0 0 0 0 0 308 18,055 

5206404 CRIXÁS 466,117 284,493 0 0 6 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 284,500 

5206503 CROMÍNIA 36,411 29,461 747 0 40 0 1 0 0 121 0 0 0 0 0 0 30,370 

5206602 CUMARI 57,054 46,811 995 0 224 0 60 0 0 465 2 0 0 0 0 50 48,607 

5206701 DAMIANÓPOLIS 41,535 23,177 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 23,177 

5206800 DAMOLÂNDIA 8,450 6,870 0 42 31 0 0 0 0 0 0 0 0 21 0 18 6,982 

5206909 DAVINÓPOLIS 48,130 30,402 1,602 0 92 0 3 0 0 409 1 0 0 0 0 108 32,617 

5207105 DIORAMA 68,735 51,655 1,161 0 280 0 0 0 0 184 0 0 0 0 0 7 53,287 

5207253 DOVERLÂNDIA 322,175 222,726 15,914 0 137 0 0 0 0 2,075 0 0 0 0 0 2 240,855 

5207352 EDEALINA 60,365 25,675 18,895 4 0 9 0 0 0 9,700 0 170 0 2 0 0 54,454 

5207402 EDÉIA 146,150 40,230 20,029 965 5 2,576 13 0 0 30,218 2 31,512 10 5,227 0 0 130,787 

5207501 ESTRELA DO NORTE 30,164 21,150 1,319 0 324 0 0 0 0 30 0 0 0 0 0 70 22,893 

5207535 FAINA 194,566 129,663 0 0 126 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 120 129,909 

5207600 FAZENDA NOVA 128,142 94,437 104 0 106 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 4 94,652 

5207808 FIRMINÓPOLIS 42,365 35,023 5,584 0 88 0 0 0 0 301 0 0 0 0 0 6 41,002 

5207907 FLORES DE GOIÁS 370,943 312,136 1,575 7 114 0 0 0 0 1,992 0 0 0 11 0 183 316,018 

5208004 FORMOSA 581,179 264,562 11,424 2,984 845 0 11 0 0 8,132 5 0 0 225 0 596 288,786 

5208103 FORMOSO 84,429 47,307 209 0 17 0 0 0 0 7 0 0 0 0 0 0 47,541 

5208152 GAMELEIRA DE GOIÁS 59,200 14,301 13,595 0 578 0 317 0 0 17,212 653 0 0 0 0 331 46,987 

5208301 DIVINÓPOLIS DE GOIÁS 83,097 63,650 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 63,651 

5208400 GOIANÁPOLIS 16,901 9,034 574 0 62 0 2 0 0 917 0 0 0 0 0 45 10,634 

5208509 GOIANDIRA 56,469 42,213 2,141 0 399 0 0 0 0 282 0 0 0 0 0 138 45,172 

5208608 GOIANÉSIA 154,727 86,140 2,611 10,441 284 1,113 19 34 0 379 4 781 0 14,444 2 503 116,753 

5208707 GOIÂNIA 72,884 21,724 1,134 0 18 0 0 0 0 950 0 0 0 0 0 6 23,832 

5208806 GOIANIRA 21,255 13,012 586 251 344 433 1 1 0 127 0 339 0 430 0 39 15,563 

5208905 GOIÁS 310,802 200,448 3,627 608 284 202 2 0 0 920 21 204 0 95 0 13 206,424 
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5209101 GOIATUBA 247,035 34,967 18,454 4,070 4 985 29 0 0 98,967 26 40,442 0 17,990 0 1 215,934 

5209150 GOUVELÂNDIA 82,475 22,994 0 12,338 0 0 0 0 0 0 0 0 0 26,765 0 0 62,097 

5209200 GUAPÓ 51,726 43,451 888 0 337 0 0 0 0 439 0 0 0 0 0 3 45,117 

5209291 GUARAÍTA 20,531 16,993 0 7 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 16,999 

5209408 GUARANI DE GOIÁS 122,915 77,184 811 0 0 0 0 0 0 1,622 0 0 0 0 0 0 79,618 

5209457 GUARINOS 59,587 35,983 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 35,983 

5209606 HEITORAÍ 22,964 16,585 699 689 31 126 56 0 0 118 1 0 0 125 0 7 18,439 

5209705 HIDROLÂNDIA 95,373 70,438 4,112 0 1,359 0 2 0 0 493 0 0 0 0 0 87 76,491 

5209804 HIDROLINA 58,039 32,280 2,468 1,907 119 1,193 23 0 0 110 1 17 0 201 0 12 38,330 

5209903 IACIARA 155,038 151,662 126 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 151,788 

5209937 INACIOLÂNDIA 68,820 19,343 1,692 3,969 0 498 0 0 0 4,790 0 6,158 0 12,794 0 0 49,244 

5209952 INDIARA 95,648 47,693 17,021 3,494 71 1,712 0 0 0 10,578 0 2,595 0 1,100 0 4 84,269 

5210000 INHUMAS 61,528 40,202 214 2,965 380 128 1 14 0 205 0 672 0 4,279 43 97 49,200 

5210109 IPAMERI 436,899 181,011 42,036 206 2,302 390 232 16 2 63,584 778 1,966 22 249 2,086 11,065 305,943 

5210158 IPIRANGA DE GOIÁS 24,129 15,453 86 4,842 19 123 0 3 0 3 0 3 0 1,944 1 11 22,487 

5210208 IPORÁ 102,638 78,526 2,762 0 0 0 0 0 0 515 0 0 0 0 0 0 81,803 

5210307 ISRAELÂNDIA 57,748 39,859 135 0 133 0 0 0 0 9 0 0 0 0 0 14 40,150 

5210406 ITABERAÍ 145,728 94,667 15,332 5,250 1,534 1,096 111 3 0 4,952 66 1,579 0 1,899 0 189 126,679 

5210562 ITAGUARI 14,664 10,535 989 423 39 153 2 0 0 172 0 64 0 705 0 3 13,086 

5210604 ITAGUARU 23,968 21,551 218 34 125 0 0 0 0 20 0 0 0 1 0 18 21,967 

5210802 ITAJÁ 209,140 164,098 0 7,839 139 0 0 0 0 0 0 0 0 59 0 65 172,200 

5210901 ITAPACI 95,613 54,061 865 8,213 0 988 0 0 0 56 0 260 0 757 0 0 65,200 

5211008 ITAPIRAPUÃ 204,372 178,467 46 0 51 0 0 0 0 38 0 0 0 0 0 12 178,614 

5211206 ITAPURANGA 127,648 94,953 378 7,895 448 34 0 8 0 1 0 0 0 416 0 30 104,164 

5211305 ITARUMÃ 343,363 259,902 4,699 32,888 1,633 123 167 6 0 705 312 0 0 1,057 1 91 301,583 

5211404 ITAUÇU 38,384 29,540 984 729 61 0 0 0 0 34 0 0 0 48 0 19 31,414 

5211503 ITUMBIARA 246,451 68,965 9,945 8,929 721 2,304 22 0 0 27,320 165 22,233 0 36,894 0 416 177,915 

5211602 IVOLÂNDIA 125,766 91,730 1,578 519 1,277 0 1 3 0 773 0 0 0 10 5 460 96,355 

5211701 JANDAIA 86,411 51,435 7,000 1,861 159 569 0 0 0 2,249 0 4,162 0 8,732 0 0 76,168 

5211800 JARAGUÁ 184,955 128,674 2,688 316 1,750 6 0 0 0 972 0 58 0 13 0 175 134,652 

5211909 JATAÍ 717,423 270,582 75,725 17,891 2,607 5,216 313 14 22 213,979 195 9,900 4 3,920 27 794 601,189 

5212006 JAUPACI 52,710 36,918 747 0 0 0 0 0 0 13 0 0 0 0 0 0 37,679 

5212055 JESÚPOLIS 12,248 10,460 36 0 14 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 10,510 

5212105 JOVIÂNIA 44,549 13,074 5,461 110 0 19 0 0 0 19,719 0 1,015 0 65 0 0 39,463 

5212204 JUSSARA 408,536 300,632 12,729 0 4,705 0 0 0 0 3,533 0 0 0 0 0 2,647 324,246 

5212253 LAGOA SANTA 45,887 40,954 0 0 97 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 4 41,055 

5212303 LEOPOLDO DE BULHÕES 47,328 23,521 4,226 0 773 0 26 0 0 6,365 111 0 0 0 0 305 35,327 

5212501 LUZIÂNIA 396,110 157,508 28,858 0 2,986 0 117 0 0 38,868 277 0 0 0 0 4,148 232,762 

5212600 MAIRIPOTABA 46,743 31,400 3,592 0 28 0 0 0 0 1,882 0 0 0 0 0 29 36,932 

5212709 MAMBAÍ 84,713 13,437 424 0 0 0 0 0 0 374 0 0 0 0 0 0 14,235 

5212808 MARA ROSA 168,784 124,103 1,916 0 63 0 0 0 0 28 0 0 0 0 0 2 126,112 

5212907 MARZAGÃO 22,243 16,753 1,266 0 63 0 0 0 0 25 0 0 0 0 0 6 18,113 

5212956 MATRINCHÃ 115,089 86,764 2,854 0 188 0 0 0 0 621 0 0 0 0 0 23 90,450 

5213004 MAURILÂNDIA 38,970 3,134 3,574 599 1 350 0 0 0 7,532 1 11,567 0 9,294 0 9 36,061 

5213053 MIMOSO DE GOIÁS 138,692 56,338 10,241 0 216 0 4 0 0 1,367 0 0 0 0 0 16 68,182 

5213087 MINAÇU 286,074 95,162 174 0 14 0 0 0 0 13 0 0 0 0 0 18 95,380 

5213103 MINEIROS 903,877 362,943 32,071 48,175 5,133 8,169 148 423 141 95,590 129 17,157 16 5,636 206 651 576,586 

5213400 MOIPORÁ 46,062 32,890 78 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 32,968 

5213509 MONTE ALEGRE DE GOIÁS 311,981 152,358 3 0 1 0 0 0 0 1 0 0 0 0 0 210 152,573 

5213707 MONTES CLAROS DE GOIÁS 290,385 206,699 31,987 0 26 0 1 0 0 1,369 0 0 0 0 0 156 240,238 

5213756 MONTIVIDIU 186,973 18,884 27,217 1,206 2 1,011 0 0 0 117,167 7 7,407 0 529 0 0 173,430 
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5213772 MONTIVIDIU DO NORTE 133,300 77,853 1,764 0 38 0 0 0 0 54 0 0 0 0 0 27 79,736 

5213806 MORRINHOS 284,620 178,853 21,439 2,869 763 1,561 116 0 0 24,366 37 13,205 152 1,306 1 164 244,832 

5213855 MORRO AGUDO DE GOIÁS 28,262 23,018 0 0 176 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 4 23,198 

5213905 MOSSÂMEDES 68,445 49,248 764 2,923 344 264 0 19 0 99 0 38 0 825 0 18 54,544 

5214002 MOZARLÂNDIA 173,436 136,684 691 0 0 0 0 0 0 8 0 0 0 0 0 0 137,384 

5214051 MUNDO NOVO 214,665 160,905 977 0 312 0 0 0 0 16 0 0 0 0 0 10 162,219 

5214101 MUTUNÓPOLIS 95,588 72,400 945 0 0 0 0 0 0 33 0 0 0 0 0 0 73,379 

5214408 NAZÁRIO 26,910 19,016 1,389 2,186 218 285 0 0 0 272 0 16 0 558 0 29 23,968 

5214507 NERÓPOLIS 20,422 12,708 118 137 18 62 0 0 0 188 0 27 0 36 0 21 13,315 

5214606 NIQUELÂNDIA 984,325 301,636 43,830 0 1,248 0 20 0 0 12,121 7 0 0 0 0 12,791 371,653 

5214705 NOVA AMÉRICA 21,203 15,545 0 613 0 0 0 0 0 0 0 0 0 84 0 0 16,242 

5214804 NOVA AURORA 30,266 26,688 360 0 1 0 0 0 0 17 0 0 0 0 0 0 27,067 

5214838 NOVA CRIXÁS 730,223 543,441 5,955 0 564 0 0 0 0 75 0 0 0 0 0 2 550,038 

5214861 NOVA GLÓRIA 41,295 19,649 483 13,723 44 241 0 0 0 13 0 40 0 3,646 0 5 37,845 

5214879 NOVA IGUAÇU DE GOIÁS 62,844 43,606 389 0 0 0 0 0 0 3 0 0 0 0 0 0 43,998 

5214903 NOVA ROMA 213,596 93,078 87 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 93,165 

5215009 NOVA VENEZA 12,338 9,088 0 262 16 0 0 0 0 0 0 0 0 101 0 1 9,467 

5215207 NOVO BRASIL 64,995 52,958 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 52,958 

5215231 NOVO GAMA 19,499 8,155 321 0 74 0 0 0 0 13 0 0 0 0 0 178 8,740 

5215256 NOVO PLANALTO 124,296 89,185 3,689 0 0 0 0 0 0 48 0 0 0 0 0 0 92,921 

5215306 ORIZONA 197,288 107,949 23,562 0 460 0 64 0 0 22,568 76 0 0 0 0 237 154,915 

5215405 OURO VERDE DE GOIÁS 20,877 16,281 67 0 395 0 0 0 0 3 0 0 0 0 0 177 16,923 

5215504 OUVIDOR 41,378 27,245 1,370 0 462 0 36 0 0 702 82 0 0 0 0 704 30,600 

5215603 PADRE BERNARDO 313,918 136,500 39,470 0 913 0 118 0 0 2,790 117 0 0 0 0 861 180,769 

5215652 PALESTINA DE GOIÁS 132,069 95,585 10,464 0 3 0 0 0 0 923 0 0 0 0 0 0 106,975 

5215702 PALMEIRAS DE GOIÁS 153,969 92,607 33,377 287 527 10 78 0 0 11,868 81 65 0 131 0 54 139,085 

5215801 PALMELO 5,896 4,174 649 0 49 0 0 0 0 65 0 0 0 0 0 13 4,951 

5215900 PALMINÓPOLIS 38,769 30,683 4,388 210 0 762 0 0 0 945 0 538 0 31 0 0 37,557 

5216007 PANAMÁ 43,382 12,777 3,229 1,481 0 581 0 0 0 5,980 0 4,277 0 3,544 0 3 31,872 

5216304 PARANAIGUARA 115,362 66,231 88 26,015 166 503 0 0 0 4 0 4 0 4,611 0 5 97,627 

5216403 PARAÚNA 377,939 141,435 60,588 4,684 3,228 929 3 6 0 93,119 12 7,641 0 4,097 0 389 316,130 

5216452 PEROLÂNDIA 102,962 12,477 10,504 1,122 2 387 0 0 0 54,487 0 9,619 0 412 0 13 89,023 

5216809 PETROLINA DE GOIÁS 53,130 41,812 344 17 527 0 0 0 0 98 0 0 0 1 0 99 42,898 

5216908 PILAR DE GOIÁS 90,664 57,800 0 37 0 0 0 0 0 0 0 0 0 10 0 0 57,847 

5217104 PIRACANJUBA 238,073 140,603 50,624 584 962 1 107 0 0 15,660 41 8 0 27 0 188 208,805 

5217203 PIRANHAS 204,777 150,239 10,236 0 47 0 0 0 0 97 0 0 0 0 0 1 160,621 

5217302 PIRENÓPOLIS 220,501 103,595 2,851 0 776 0 25 0 0 509 0 0 0 0 0 483 108,238 

5217401 PIRES DO RIO 107,336 69,758 7,178 0 761 0 38 0 0 3,055 18 0 0 0 0 140 80,947 

5217609 PLANALTINA 254,368 68,561 17,314 0 373 0 144 0 0 12,120 8 0 0 0 0 356 98,876 

5217708 PONTALINA 143,695 75,240 22,008 762 12 1,911 40 1 1 21,689 15 1,375 0 62 3 13 123,131 

5218003 PORANGATU 482,052 338,155 9,062 0 54 0 0 0 0 415 0 0 0 0 0 69 347,755 

5218052 PORTEIRÃO 60,394 4,014 2,188 1,014 0 754 0 0 0 12,196 0 25,945 0 7,586 0 0 53,698 

5218102 PORTELÂNDIA 55,658 15,564 4,218 213 57 353 3 0 0 21,994 0 964 0 161 0 35 43,562 

5218300 POSSE 205,803 149,011 1,362 0 75 0 0 0 0 3,261 0 0 0 0 0 110 153,819 

5218391 PROFESSOR JAMIL 34,942 26,492 433 0 20 0 0 0 0 120 0 0 0 0 0 0 27,066 

5218508 QUIRINÓPOLIS 378,908 199,802 10,372 46,587 222 1,926 2 0 0 11,000 0 1,515 0 49,367 0 19 320,813 

5218607 RIALMA 26,847 13,470 516 5,998 8 109 0 0 0 98 0 337 0 1,328 0 0 21,865 

5218706 RIANÁPOLIS 15,926 10,558 245 1,627 26 2 0 0 0 2 0 0 0 33 0 3 12,497 

5218789 RIO QUENTE 24,349 16,010 103 0 37 0 0 0 0 3 0 0 0 0 0 21 16,176 

5218805 RIO VERDE 838,683 179,886 128,187 13,263 6,859 5,477 754 4 26 338,547 287 26,597 36 6,701 80 6,644 713,349 

5218904 RUBIATABA 74,826 53,100 8 6,408 0 75 0 0 0 0 0 28 0 2,409 0 0 62,027 



 

116 

 

5219001 SANCLERLÂNDIA 49,683 44,509 215 217 0 0 0 0 0 2 0 0 0 10 0 0 44,953 

5219100 SANTA BÁRBARA DE GOIÁS 13,960 10,069 493 532 109 43 0 1 0 66 0 0 0 481 0 2 11,796 

5219209 SANTA CRUZ DE GOIÁS 110,896 55,256 16,748 0 550 0 112 0 0 7,853 32 0 0 0 0 286 80,837 

5219258 SANTA FÉ DE GOIÁS 116,917 91,811 3,651 0 0 0 0 0 0 253 0 0 0 0 0 0 95,716 

5219308 SANTA HELENA DE GOIÁS 114,139 8,942 7,962 1,205 0 778 0 0 0 38,949 1 22,632 0 24,836 1 0 105,305 

5219357 SANTA ISABEL 80,720 49,376 1,286 15,350 38 978 0 1 0 484 0 199 0 666 2 24 68,404 

5219407 SANTA RITA DO ARAGUAIA 135,578 85,022 6,729 1,911 4,622 0 3 0 0 1,991 0 0 0 59 0 126 100,465 

5219456 SANTA RITA DO NOVO DESTINO 95,604 46,773 8,139 3,871 1,381 121 2 0 0 334 0 0 0 626 0 178 61,425 

5219506 SANTA ROSA DE GOIÁS 16,410 12,831 795 0 28 0 0 0 0 475 0 0 0 0 0 3 14,132 

5219605 SANTA TEREZA DE GOIÁS 79,456 55,132 1,044 0 5 0 0 0 0 17 0 0 0 0 0 362 56,559 

5219704 SANTA TEREZINHA DE GOIÁS 120,225 95,906 318 0 32 0 0 0 0 9 0 0 0 0 0 22 96,286 

5219712 SANTO ANTÔNIO DA BARRA 45,160 13,194 5,329 611 0 423 0 0 0 9,358 0 5,503 0 650 0 0 35,069 

5219738 SANTO ANTÔNIO DE GOIÁS 13,281 8,728 419 356 158 0 11 0 0 68 1 0 0 495 0 15 10,251 

5219753 SANTO ANTÔNIO DO DESCOBERTO 94,415 35,245 1,813 0 678 0 81 0 0 362 4 0 0 0 0 926 39,109 

5219803 SÃO DOMINGOS 329,574 188,398 1,772 0 33 0 0 0 0 6,369 1 0 0 0 0 150 196,723 

5219902 SÃO FRANCISCO DE GOIÁS 41,579 31,204 1,201 0 124 0 0 0 0 165 0 0 0 0 0 19 32,713 

5220009 SÃO JOÃO D'ALIANÇA 332,738 118,258 25,753 0 1,585 0 175 0 0 14,697 13 0 0 0 0 570 161,050 

5220058 SÃO JOÃO DA PARAÚNA 28,783 17,286 9,549 0 0 0 0 0 0 1,399 0 0 0 0 0 0 28,234 

5220108 SÃO LUÍS DE MONTES BELOS 82,600 74,735 366 0 101 0 0 0 0 10 0 0 0 0 0 0 75,212 

5220157 SÃO LUIZ DO NORTE 58,606 20,967 2,664 17,867 313 3,316 0 5 0 113 0 39 0 1,368 0 29 46,681 

5220207 SÃO MIGUEL DO ARAGUAIA 614,880 435,034 5,710 0 0 0 0 0 0 62 0 0 0 0 0 0 440,805 

5220264 SÃO MIGUEL DO PASSA QUATRO 53,779 27,786 4,736 0 472 0 90 0 0 9,214 47 0 0 0 0 124 42,468 

5220280 SÃO PATRÍCIO 17,196 12,233 4 1,980 0 84 0 0 0 1 0 184 0 1,522 0 0 16,007 

5220405 SÃO SIMÃO 41,422 24,026 0 9,178 111 0 0 43 0 0 0 0 0 1,065 0 2 34,425 

5220454 SENADOR CANEDO 24,829 13,720 449 0 352 0 0 0 0 159 0 0 0 0 0 13 14,693 

5220504 SERRANÓPOLIS 552,672 358,889 14,867 14,881 4,784 2,996 335 5 3 26,332 132 2,888 0 1,005 3 167 427,289 

5220603 SILVÂNIA 234,594 82,403 37,795 0 2,080 0 713 0 0 56,589 704 0 0 0 0 832 181,117 

5220686 SIMOLÂNDIA 34,798 32,065 0 0 32 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 9 32,106 

5220702 SÍTIO D'ABADIA 159,805 71,255 6,067 0 145 0 2 0 0 3,861 1 0 0 0 0 647 81,978 

5221007 TAQUARAL DE GOIÁS 20,422 15,294 683 175 51 56 0 0 0 174 0 11 0 426 0 5 16,874 

5221080 TERESINA DE GOIÁS 77,464 18,509 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 18,509 

5221197 TEREZÓPOLIS DE GOIÁS 10,691 6,328 451 0 147 0 11 0 0 258 12 0 0 0 0 98 7,304 

5221304 TRÊS RANCHOS 28,207 16,132 284 0 186 0 0 0 0 48 0 0 0 0 0 61 16,711 

5221403 TRINDADE 71,033 50,627 3,756 119 382 0 1 0 0 1,519 0 0 0 375 0 47 56,826 

5221452 TROMBAS 79,913 43,744 1,818 0 17 0 0 0 0 77 0 0 0 0 0 0 45,656 

5221502 TURVÂNIA 48,078 34,052 6,811 1,483 298 813 66 14 0 1,181 3 261 0 137 0 122 45,243 

5221551 TURVELÂNDIA 93,396 9,866 6,540 1,802 0 1,336 0 0 0 31,301 20 19,133 1 11,808 0 0 81,808 

5221577 UIRAPURU 115,348 82,823 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 82,823 

5221601 URUAÇU 214,182 99,939 20,557 3,519 33 1,920 0 0 0 2,562 0 16 0 345 0 5 128,898 

5221700 URUANA 52,251 39,886 1,026 3,979 298 136 5 54 51 241 0 51 0 607 51 24 46,408 

5221809 URUTAÍ 62,672 43,976 3,230 0 781 0 9 0 0 1,428 1 0 0 0 0 152 49,577 

5221858 VALPARAÍSO DE GOIÁS 6,145 939 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 23 963 

5221908 VARJÃO 51,919 38,145 1,176 0 8 0 0 0 0 300 0 0 0 0 0 0 39,629 

5222005 VIANÓPOLIS 95,428 32,448 16,940 0 489 0 185 0 0 30,134 19 0 0 0 0 173 80,389 

5222054 VICENTINÓPOLIS 73,726 8,225 5,961 953 0 850 0 0 0 29,331 0 18,634 0 1,707 0 0 65,660 

5222203 VILA BOA 106,017 68,321 653 5,872 30 0 0 0 0 86 0 0 0 607 0 58 75,627 

5222302 VILA PROPÍCIO 218,158 83,591 18,962 18,317 1,060 5,028 28 26 1 4,443 91 2,135 0 5,538 8 518 139,745 
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S2.  Máscara de pastagem S3. Máscara de agricultura anual  

  

S4. Máscara de cana-de-açúcar S5. Máscara de silvicultura (Florestas Plantadas) 
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S6. Pontos sorteados por município 

Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts Município Pts 

 

Abadia de Goiás 43 Cabeceiras 113 Estrela do Norte 43 Itumbiara 114 Nova Veneza 43 
Santa Rita do 

Araguaia 
43 Araçu 43 Cezarina 78 Heitoraí 43 Moiporá 43 Pires do Rio 51 Simolândia 43 

Abadiânia 81 Cachoeira Alta 43 Faina 43 Ivolândia 43 Novo Brasil 43 
Santa Rita do Novo 

Destino 
55 Aragarças 43 Chapadão do Céu 80 Hidrolândia 43 

Monte Alegre de 

Goiás 
43 Planaltina 95 Sítio d'Abadia 49 

Acreúna 114 Cachoeira de Goiás 43 Fazenda Nova 43 Jandaia 73 Novo Gama 43 
Santa Rosa de 

Goiás 
43 Aragoiânia 43 Cidade Ocidental 59 Hidrolina 43 

Montes Claros de 

Goiás 
55 Pontalina 107 Taquaral de Goiás 43 

Adelândia 43 Cachoeira Dourada 111 Firminópolis 56 Jaraguá 43 Novo Planalto 43 
Santa Tereza de 

Goiás 
43 Araguapaz 43 

Cocalzinho de 

Goiás 
60 Iaciara 43 Montividiu 92 Porangatu 43 Teresina de Goiás 43 

Água Fria de 

Goiás 
113 Caçu 70 Flores de Goiás 43 Jataí 114 Orizona 95 

Santa Terezinha de 

Goiás 
43 Arenópolis 43 Colinas do Sul 43 Inaciolândia 114 

Montividiu do 

Norte 
43 Porteirão 102 

Terezópolis de 

Goiás 
43 

Água Limpa 43 Caiapônia 62 Formosa 43 Jaupaci 43 Ouro Verde de Goiás 43 
Santo Antônio da 

Barra 
112 Aruanã 43 Córrego do Ouro 43 Indiara 107 Morrinhos 85 Portelândia 113 Três Ranchos 43 

Águas Lindas de 

Goiás 
43 Caldas Novas 92 Formoso 43 Jesúpolis 43 Ouvidor 43 

Santo Antônio de 

Goiás 
43 Aurilândia 43 Corumbá de Goiás 55 Inhumas 63 

Morro Agudo de 

Goiás 
43 Posse 43 Trindade 43 

Alexânia 70 Caldazinha 43 Gameleira de Goiás 108 Joviânia 113 Padre Bernardo 82 
Santo Antônio do 

Descoberto 
43 Avelinópolis 52 Corumbaíba 43 Ipameri 104 Mossâmedes 43 Professor Jamil 43 Trombas 43 

Aloândia 90 Campestre de Goiás 43 
Divinópolis de 

Goiás 
43 Jussara 43 Palestina de Goiás 44 São Domingos 43 Baliza 43 Cristalina 112 

Ipiranga de 

Goiás 
97 Mozarlândia 43 Quirinópolis 97 Turvânia 73 

Alto Horizonte 43 Campinaçu 43 Goianápolis 55 Lagoa Santa 43 Palmeiras de Goiás 100 
São Francisco de 

Goiás 
43 Barro Alto 70 Cristianópolis 82 Iporá 43 Mundo Novo 43 Rialma 104 Turvelândia 111 

Alto Paraíso de 

Goiás 
85 Campinorte 77 Goiandira 43 Leopoldo de Bulhões 96 Palmelo 56 São João d'Aliança 86 Bela Vista de Goiás 69 Crixás 43 Israelândia 43 Mutunópolis 43 Rianápolis 53 Uirapuru 43 

Alvorada do Norte 43 
Campo Alegre de 

Goiás 
114 Goianésia 81 Luziânia 94 Palminópolis 66 

São João da 

Paraúna 
108 Bom Jardim de Goiás 43 Cromínia 43 Itaberaí 68 Nazário 51 Rio Quente 43 Uruaçu 71 

Amaralina 43 
Campo Limpo de 

Goiás 
43 Goiânia 43 Mairipotaba 58 Panamá 112 

São Luís de 

Montes Belos 
43 Bom Jesus de Goiás 97 Cumari 43 Itaguari 43 Nerópolis 43 Rio Verde 113 Uruana 43 

Americano do 

Brasil 
43 Campos Belos 43 Goianira 43 Mambaí 43 Paranaiguara 99 São Luiz do Norte 114 Bonfinópolis 43 Damianópolis 43 Itaguaru 43 Niquelândia 58 Rubiataba 56 Urutaí 43 

Amorinópolis 43 Campos Verdes 43 Goiás 43 Mara Rosa 43 Paraúna 114 
São Miguel do 

Araguaia 
43 Bonópolis 43 Damolândia 43 Itajá 43 Nova América 43 Sanclerlândia 43 

Valparaíso de 

Goiás 
43 

Anápolis 65 Carmo do Rio Verde 83 Goiatuba 94 Marzagão 43 Perolândia 91 
São Miguel do 

Passa Quatro 
101 Brazabrantes 65 Davinópolis 43 Itapaci 60 Nova Aurora 43 

Santa Bárbara de 

Goiás 
43 Varjão 43 

Anhanguera 43 Castelândia 112 Gouvelândia 112 Matrinchã 43 Petrolina de Goiás 43 São Patrício 82 Britânia 43 Diorama 43 Itapirapuã 43 Nova Crixás 43 
Santa Cruz de 

Goiás 
97 Vianópolis 110 
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Anicuns 66 Catalão 108 Guapó 43 Maurilândia 109 Pilar de Goiás 43 São Simão 95 Buriti Alegre 54 Doverlândia 43 Itapuranga 43 Nova Glória 113 Santa Fé de Goiás 43 Vicentinópolis 102 

Aparecida de 

Goiânia 
43 Caturaí 55 Guaraíta 43 Mimoso de Goiás 64 Piracanjuba 99 Senador Canedo 43 Buriti de Goiás 43 Edealina 113 Itarumã 46 

Nova Iguaçu de 

Goiás 
43 

Santa Helena de 

Goiás 
113 Vila Boa 43 

Aparecida do Rio 

Doce 
43 Cavalcante 43 Guarani de Goiás 43 Minaçu 43 Piranhas 43 Serranópolis 45 Buritinópolis 43 Edéia 114 Itauçu 43 Nova Roma 43 Santa Isabel 86 Vila Propício 79 

Aporé 47 Ceres 51 Guarinos 43 Mineiros 89 Pirenópolis 43 Silvânia 113             

 

S7. Pixels sorteados por máscara 

Número de pixels P A S T 

Total da máscara 226,614,148 51,935,611 15,539,926 2,379,760 

Sorteados 13,681 2,234 1,708 166 

Inspecionados com a classe 13,814 3,846 1,490 235 

 

 

S8. Resumo das áreas de Goiás   – (Mha) 

 Pastagem Agricultura anual Cana-de-açúcar Silvicultura Vegetação Nativa (****) 

1985 área 14.78 0.85 0.09 0.03 7.88 

2017 área 17.20 3.26 1.39 0.34 1.30 

Área cosntante (*) 11.34 0.30 0.06 0.02 1.20 

Perda de área 3.32 0.47 0.02 0.01 6.65 

Ganho de área 5.73 2.98 1.33 0.32 0.09 

Crescimento (**) 2.41 2.51 1.31 0.31 -6.56 

Área variável (***) 1.29 0.88 0.11 0.02 0.07 

(*) valor médio para o período 1985-2017; (***) Ganhos e perdas de áreas; (**) máximo valor para o período 1985-2017; (****) A estimativa de área para a vegetação nativa refere-se somente a área da 

máscara. 
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S9. Resumo das áreas em Goiás - 1985-2017 - Mha 

 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

Vegetação Nativa* 7.88 7.26 6.71 6.22 5.66 5.26 4.97 4.59 4.22 3.90 3.65 3.38 3.20 3.05 2.92 2.79 2.59 2.42 2.23 2.08 1.93 1.86 1.78 1.71 1.65 1.59 1.53 1.46 1.42 1.37 1.32 1.30 1.30 

Pastagem 14.78 15.32 15.79 16.23 16.67 17.02 17.33 17.72 18.04 18.33 18.52 18.75 18.88 18.95 19.07 19.05 19.12 19.19 19.12 18.88 18.78 18.77 18.82 18.76 18.72 18.59 18.41 18.13 17.70 17.48 17.40 17.32 17.20 

Agricultura anual 0.85 0.91 0.98 1.03 1.15 1.20 1.16 1.13 1.17 1.18 1.23 1.26 1.29 1.34 1.35 1.49 1.60 1.67 1.91 2.25 2.44 2.46 2.33 2.29 2.21 2.26 2.33 2.47 2.79 2.99 3.05 3.15 3.26 

Cana-de-açúcar 0.09 0.10 0.11 0.11 0.10 0.11 0.11 0.12 0.12 0.13 0.14 0.15 0.16 0.17 0.17 0.18 0.21 0.22 0.25 0.28 0.34 0.38 0.50 0.65 0.79 0.85 0.99 1.16 1.28 1.34 1.38 1.38 1.39 

Silvicultura 0.03 0.04 0.04 0.04 0.04 0.04 0.05 0.06 0.07 0.08 0.09 0.09 0.09 0.09 0.09 0.08 0.08 0.10 0.10 0.10 0.10 0.10 0.13 0.15 0.20 0.23 0.25 0.29 0.30 0.31 0.33 0.33 0.34 

Agricultura Perene* 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.01 0.01 0.01 0.01 0.01 0.01 0.01 0.01 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.03 0.04 0.05 0.05 0.05 0.06 0.05 

Urbana* 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.03 0.03 0.03 0.03 0.03 0.03 0.03 0.03 0.03 0.03 0.04 0.04 0.04 0.05 0.05 0.05 0.05 0.06 

Água* 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 

Outros* 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.02 0.03 0.03 0.03 0.03 0.03 0.03 0.04 0.04 0.04 0.04 0.04 

(*) Estas estimativas referem-se somente a área abrangida pela máscara de uso antrópico.  

 

S10.  Vegetação Nativa * área nos municípios – Mha. (*)As estimativas de vegetação nativa são referentes apenas a região abrangida pela máscara de uso antrópico.  

Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 0.004 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5200100 Abadiânia 0.020 0.019 0.019 0.019 0.017 0.014 0.014 0.014 0.013 0.009 0.009 0.008 0.007 0.006 0.006 0.006 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5200134 Acreúna 0.016 0.015 0.012 0.011 0.009 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5200159 Adelândia 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5200175 Água Fria de Goiás 0.049 0.048 0.044 0.042 0.041 0.038 0.037 0.036 0.035 0.033 0.031 0.030 0.026 0.024 0.023 0.022 0.020 0.017 0.016 0.012 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5200209 Água Limpa 0.010 0.010 0.010 0.008 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5200258 Águas Lindas de Goiás 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200308 Alexânia 0.007 0.005 0.005 0.005 0.004 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200506 Aloândia 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5200555 Alto Horizonte 0.013 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.011 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.010 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 

5200605 Alto Paraíso de Goiás 0.029 0.028 0.028 0.026 0.025 0.023 0.022 0.021 0.020 0.020 0.017 0.017 0.017 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.012 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 

5200803 Alvorada do Norte 0.071 0.071 0.071 0.069 0.055 0.055 0.049 0.049 0.046 0.044 0.044 0.042 0.042 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.031 0.031 
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5200829 Amaralina 0.058 0.058 0.056 0.046 0.044 0.044 0.044 0.042 0.030 0.030 0.028 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.021 0.019 0.019 0.016 0.014 0.014 0.014 0.014 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.009 0.009 0.009 0.009 

5200852 Americano do Brasil 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200902 Amorinópolis 0.011 0.009 0.008 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5201108 Anápolis 0.015 0.013 0.011 0.011 0.007 0.006 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 

5201207 Anhanguera 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201306 Anicuns 0.007 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5201405 Aparecida de Goiânia 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201454 Aparecida do Rio Doce 0.018 0.015 0.011 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.004 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201504 Aporé 0.128 0.118 0.118 0.113 0.077 0.072 0.072 0.057 0.046 0.041 0.036 0.036 0.031 0.031 0.031 0.026 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5201603 Araçu 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201702 Aragarças 0.022 0.021 0.014 0.013 0.012 0.012 0.011 0.011 0.009 0.008 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 

5201801 Aragoiânia 0.003 0.003 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202155 Araguapaz 0.069 0.065 0.065 0.058 0.051 0.045 0.045 0.038 0.034 0.031 0.021 0.021 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5202353 Arenópolis 0.027 0.023 0.021 0.017 0.015 0.013 0.015 0.015 0.015 0.013 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.008 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5202502 Aruanã 0.115 0.115 0.101 0.083 0.074 0.064 0.060 0.055 0.055 0.055 0.051 0.046 0.046 0.041 0.037 0.028 0.023 0.018 0.009 0.009 0.009 0.009 0.005 0.005 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.005 0.005 0.005 0.005 

5202601 Aurilândia 0.008 0.007 0.006 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5202809 Avelinópolis 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203104 Baliza 0.078 0.062 0.047 0.038 0.033 0.027 0.027 0.024 0.020 0.018 0.016 0.016 0.016 0.016 0.011 0.011 0.011 0.009 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.009 0.009 0.009 0.007 0.007 0.007 

5203203 Barro Alto 0.016 0.012 0.012 0.012 0.009 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5203302 Bela Vista de Goiás 0.019 0.016 0.016 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.006 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5203401 Bom Jardim de Goiás 0.071 0.067 0.064 0.049 0.046 0.037 0.034 0.034 0.028 0.025 0.025 0.025 0.025 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.018 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.012 0.012 0.012 0.012 

5203500 Bom Jesus de Goiás 0.008 0.008 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5203559 Bonfinópolis 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203575 Bonópolis 0.056 0.042 0.042 0.033 0.025 0.025 0.025 0.022 0.022 0.022 0.022 0.019 0.017 0.017 0.017 0.017 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5203609 Brazabrantes 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203807 Britânia 0.024 0.024 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.008 0.008 0.008 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 
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5203906 Buriti Alegre 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5203939 Buriti de Goiás 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5203962 Buritinópolis 0.011 0.011 0.009 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5204003 Cabeceiras 0.026 0.026 0.025 0.023 0.021 0.020 0.018 0.018 0.017 0.016 0.014 0.014 0.014 0.013 0.012 0.011 0.011 0.011 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 

5204102 Cachoeira Alta 0.003 0.003 0.003 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204201 Cachoeira de Goiás 0.021 0.019 0.014 0.011 0.009 0.007 0.007 0.006 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5204250 Cachoeira Dourada 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5204300 Caçu 0.028 0.022 0.017 0.014 0.011 0.011 0.011 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204409 Caiapônia 0.287 0.287 0.287 0.277 0.277 0.258 0.238 0.228 0.218 0.218 0.208 0.149 0.139 0.139 0.139 0.129 0.129 0.119 0.119 0.119 0.119 0.119 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.099 0.099 0.099 0.099 0.099 

5204508 Caldas Novas 0.031 0.026 0.025 0.025 0.023 0.023 0.019 0.019 0.019 0.019 0.018 0.018 0.017 0.016 0.014 0.012 0.012 0.011 0.012 0.011 0.010 0.010 0.008 0.008 0.008 0.007 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 

5204557 Caldazinha 0.003 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204607 Campestre de Goiás 0.003 0.003 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204656 Campinaçu 0.032 0.029 0.026 0.024 0.021 0.021 0.018 0.017 0.017 0.015 0.015 0.014 0.014 0.014 0.014 0.012 0.012 0.012 0.011 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.006 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5204706 Campinorte 0.024 0.018 0.016 0.014 0.014 0.011 0.010 0.010 0.009 0.009 0.006 0.004 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204805 Campo Alegre de Goiás 0.063 0.063 0.060 0.057 0.051 0.049 0.046 0.047 0.046 0.043 0.043 0.041 0.041 0.040 0.040 0.035 0.032 0.031 0.028 0.028 0.026 0.026 0.023 0.021 0.020 0.020 0.020 0.017 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 

5204854 Campo Limpo de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5204904 Campos Belos 0.019 0.019 0.019 0.017 0.016 0.015 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5204953 Campos Verdes 0.020 0.019 0.017 0.014 0.013 0.013 0.011 0.011 0.011 0.009 0.008 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205000 Carmo do Rio Verde 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5205059 Castelândia 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205109 Catalão 0.049 0.047 0.044 0.042 0.036 0.031 0.029 0.029 0.026 0.026 0.026 0.023 0.021 0.021 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.016 0.013 0.010 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 

5205208 Caturaí 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205307 Cavalcante 0.044 0.042 0.039 0.037 0.035 0.029 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.019 0.019 0.017 0.017 0.017 0.017 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.013 0.013 0.013 

5205406 Ceres 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205455 Cezarina 0.011 0.009 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205471 Chapadão do Céu 0.065 0.063 0.061 0.052 0.050 0.041 0.039 0.035 0.030 0.026 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.017 0.017 0.017 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 
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5205497 Cidade Ocidental 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205513 Cocalzinho de Goiás 0.032 0.031 0.031 0.028 0.025 0.025 0.022 0.020 0.019 0.017 0.015 0.014 0.012 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.003 0.003 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205521 Colinas do Sul 0.025 0.025 0.025 0.025 0.025 0.025 0.023 0.022 0.021 0.019 0.017 0.016 0.016 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.011 0.008 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5205703 Córrego do Ouro 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205802 Corumbá de Goiás 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205901 Corumbaíba 0.024 0.017 0.017 0.017 0.017 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.007 0.007 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5206206 Cristalina 0.234 0.223 0.207 0.180 0.130 0.127 0.127 0.123 0.123 0.107 0.107 0.100 0.088 0.084 0.084 0.077 0.069 0.065 0.058 0.050 0.038 0.035 0.035 0.027 0.019 0.019 0.012 0.008 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5206305 Cristianópolis 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5206404 Crixás 0.165 0.152 0.146 0.139 0.132 0.132 0.132 0.112 0.099 0.099 0.099 0.099 0.086 0.086 0.086 0.086 0.073 0.066 0.060 0.053 0.053 0.053 0.046 0.033 0.026 0.020 0.020 0.020 0.013 0.007 0.007 0.007 0.007 

5206503 Cromínia 0.006 0.006 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206602 Cumari 0.018 0.018 0.015 0.015 0.015 0.015 0.014 0.012 0.011 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.006 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206701 Damianópolis 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 

5206800 Damolândia 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206909 Davinópolis 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5207105 Diorama 0.016 0.016 0.014 0.014 0.012 0.012 0.009 0.009 0.006 0.005 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5207253 Doverlândia 0.174 0.140 0.134 0.129 0.118 0.118 0.112 0.101 0.084 0.067 0.067 0.067 0.056 0.034 0.034 0.039 0.039 0.039 0.028 0.028 0.022 0.022 0.022 0.022 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 

5207352 Edealina 0.010 0.008 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5207402 Edéia 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.007 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5207501 Estrela do Norte 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5207535 Faina 0.039 0.036 0.036 0.036 0.036 0.027 0.027 0.027 0.024 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.015 0.015 0.015 0.012 0.012 0.012 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5207600 Fazenda Nova 0.013 0.013 0.013 0.011 0.011 0.009 0.009 0.009 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 

5207808 Firminópolis 0.006 0.006 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5207907 Flores de Goiás 0.235 0.235 0.220 0.213 0.198 0.191 0.191 0.191 0.191 0.184 0.169 0.169 0.162 0.162 0.147 0.147 0.147 0.140 0.140 0.132 0.125 0.125 0.125 0.110 0.103 0.103 0.103 0.103 0.096 0.096 0.096 0.096 0.096 

5208004 Formosa 0.121 0.121 0.101 0.087 0.087 0.087 0.081 0.081 0.081 0.060 0.060 0.054 0.054 0.054 0.047 0.047 0.047 0.047 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 

5208103 Formoso 0.017 0.015 0.015 0.012 0.011 0.010 0.010 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.003 0.003 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5208152 Gameleira de Goiás 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5208301 Divinópolis de Goiás 0.040 0.038 0.038 0.038 0.038 0.038 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.036 0.036 0.034 0.034 0.033 0.033 0.031 0.033 0.031 0.030 0.030 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.027 0.027 0.025 0.024 0.024 

5208400 Goianápolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208509 Goiandira 0.014 0.013 0.012 0.011 0.009 0.009 0.008 0.008 0.007 0.006 0.006 0.005 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5208608 Goianésia 0.012 0.009 0.009 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5208707 Goiânia 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5208806 Goianira 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208905 Goiás 0.067 0.067 0.062 0.062 0.062 0.062 0.053 0.053 0.048 0.043 0.038 0.038 0.034 0.029 0.019 0.019 0.019 0.019 0.014 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5209101 Goiatuba 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.002 

5209150 Gouvelândia 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209200 Guapó 0.003 0.003 0.003 0.002 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5209291 Guaraíta 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209408 Guarani de Goiás 0.046 0.043 0.039 0.039 0.035 0.037 0.037 0.035 0.035 0.035 0.035 0.030 0.030 0.030 0.030 0.031 0.030 0.030 0.028 0.024 0.022 0.022 0.022 0.022 0.019 0.017 0.017 0.015 0.015 0.015 0.011 0.011 0.011 

5209457 Guarinos 0.013 0.012 0.011 0.011 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.006 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5209606 Heitoraí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209705 Hidrolândia 0.010 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.007 0.007 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5209804 Hidrolina 0.012 0.012 0.012 0.012 0.010 0.009 0.008 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5209903 Iaciara 0.106 0.102 0.099 0.099 0.095 0.092 0.092 0.085 0.081 0.081 0.081 0.078 0.078 0.078 0.078 0.071 0.071 0.067 0.064 0.049 0.046 0.042 0.042 0.042 0.039 0.035 0.035 0.035 0.035 0.032 0.032 0.032 0.032 

5209937 Inaciolândia 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5209952 Indiara 0.018 0.017 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.010 0.008 0.006 0.005 0.005 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5210000 Inhumas 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5210109 Ipameri 0.108 0.099 0.090 0.084 0.079 0.076 0.076 0.079 0.070 0.064 0.058 0.058 0.052 0.052 0.052 0.047 0.041 0.038 0.035 0.035 0.026 0.026 0.026 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 

5210158 Ipiranga de Goiás 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5210208 Iporá 0.027 0.025 0.017 0.015 0.015 0.015 0.013 0.013 0.011 0.011 0.011 0.010 0.008 0.008 0.008 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5210307 Israelândia 0.007 0.006 0.004 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210406 Itaberaí 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210562 Itaguari 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5210604 Itaguaru 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210802 Itajá 0.048 0.036 0.036 0.028 0.020 0.020 0.020 0.016 0.016 0.008 0.008 0.008 0.008 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210901 Itapaci 0.013 0.012 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.009 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.005 0.005 0.004 0.004 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211008 Itapirapuã 0.066 0.054 0.046 0.042 0.037 0.033 0.029 0.025 0.021 0.017 0.017 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.008 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5211206 Itapuranga 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5211305 Itarumã 0.064 0.051 0.038 0.032 0.026 0.026 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211404 Itauçu 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211503 Itumbiara 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5211602 Ivolândia 0.043 0.038 0.031 0.031 0.031 0.031 0.027 0.025 0.025 0.025 0.020 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.016 0.016 0.011 0.009 0.007 0.007 0.007 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5211701 Jandaia 0.010 0.008 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5211800 Jaraguá 0.022 0.016 0.013 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.003 0.003 0.003 0.003 

5211909 Jataí 0.202 0.181 0.149 0.128 0.090 0.090 0.090 0.064 0.064 0.053 0.048 0.048 0.043 0.043 0.043 0.043 0.048 0.043 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.021 0.021 

5212006 Jaupaci 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5212055 Jesúpolis 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212105 Joviânia 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5212204 Jussara 0.083 0.075 0.060 0.060 0.053 0.045 0.045 0.045 0.045 0.045 0.038 0.023 0.023 0.030 0.030 0.030 0.030 0.023 0.030 0.023 0.023 0.023 0.023 0.030 0.030 0.030 0.030 0.015 0.015 0.015 0.008 0.008 0.008 

5212253 Lagoa Santa 0.009 0.009 0.006 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212303 Leopoldo de Bulhões 0.007 0.007 0.007 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5212501 Luziânia 0.087 0.079 0.077 0.072 0.067 0.062 0.054 0.050 0.045 0.042 0.042 0.037 0.035 0.030 0.027 0.025 0.025 0.022 0.020 0.015 0.010 0.010 0.010 0.010 0.007 0.010 0.007 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5212600 Mairipotaba 0.008 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5212709 Mambaí 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.004 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5212808 Mara Rosa 0.056 0.053 0.047 0.044 0.038 0.038 0.038 0.038 0.032 0.029 0.029 0.026 0.023 0.023 0.023 0.023 0.018 0.018 0.012 0.012 0.006 0.006 0.006 0.003 0.003 0.003 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5212907 Marzagão 0.007 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5212956 Matrinchã 0.055 0.040 0.034 0.029 0.029 0.023 0.021 0.019 0.019 0.015 0.013 0.013 0.013 0.013 0.011 0.008 0.008 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5213004 Maurilândia 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213053 Mimoso de Goiás 0.032 0.030 0.030 0.030 0.028 0.027 0.025 0.023 0.022 0.022 0.019 0.017 0.016 0.015 0.015 0.015 0.013 0.012 0.010 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.007 
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5213087 Minaçu 0.047 0.042 0.042 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.035 0.033 0.029 0.029 0.027 0.022 0.020 0.018 0.016 0.016 0.007 0.007 0.007 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5213103 Mineiros 0.260 0.260 0.242 0.223 0.211 0.192 0.180 0.149 0.136 0.112 0.093 0.087 0.087 0.081 0.074 0.068 0.056 0.056 0.050 0.050 0.050 0.050 0.050 0.050 0.056 0.056 0.050 0.050 0.050 0.050 0.056 0.056 0.056 

5213400 Moiporá 0.009 0.009 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5213509 Monte Alegre de Goiás 0.078 0.078 0.078 0.078 0.075 0.075 0.071 0.071 0.057 0.057 0.057 0.050 0.050 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.039 0.039 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.032 0.032 

5213707 Montes Claros de Goiás 0.109 0.096 0.074 0.070 0.066 0.052 0.035 0.026 0.022 0.013 0.009 0.009 0.009 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213756 Montividiu 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.015 0.015 0.011 0.011 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5213772 Montividiu do Norte 0.050 0.043 0.041 0.041 0.037 0.035 0.033 0.032 0.030 0.028 0.028 0.020 0.020 0.020 0.019 0.011 0.009 0.009 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.004 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213806 Morrinhos 0.040 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.032 0.032 0.029 0.029 0.020 0.020 0.014 0.014 0.014 0.014 0.012 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5213855 Morro Agudo de Goiás 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213905 Mossâmedes 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5214002 Mozarlândia 0.042 0.038 0.035 0.032 0.032 0.022 0.016 0.013 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.003 0.003 0.003 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5214051 Mundo Novo 0.060 0.057 0.053 0.049 0.038 0.034 0.034 0.030 0.026 0.019 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.008 0.008 0.008 0.008 0.011 0.011 0.011 0.008 0.008 0.008 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5214101 Mutunópolis 0.043 0.038 0.038 0.036 0.031 0.026 0.024 0.020 0.019 0.017 0.015 0.014 0.014 0.014 0.014 0.012 0.012 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.007 0.005 0.002 0.000 0.000 0.000 

5214408 Nazário 0.005 0.005 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5214507 Nerópolis 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5214606 Niquelândia 0.201 0.189 0.189 0.183 0.159 0.142 0.130 0.118 0.088 0.083 0.071 0.059 0.053 0.047 0.041 0.035 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 

5214705 Nova América 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5214804 Nova Aurora 0.008 0.008 0.008 0.007 0.006 0.006 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5214838 Nova Crixás 0.217 0.217 0.179 0.153 0.128 0.128 0.115 0.102 0.077 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.051 0.051 0.038 0.038 0.026 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.000 0.000 0.000 

5214861 Nova Glória 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.004 0.005 0.005 0.004 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5214903 Nova Roma 0.067 0.069 0.069 0.069 0.063 0.061 0.058 0.058 0.058 0.058 0.056 0.052 0.050 0.045 0.045 0.045 0.039 0.035 0.035 0.035 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.030 0.030 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 

5215009 Nova Veneza 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215207 Novo Brasil 0.010 0.006 0.006 0.006 0.006 0.004 0.004 0.004 0.002 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5215231 Novo Gama 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215256 Novo Planalto 0.045 0.039 0.035 0.030 0.030 0.030 0.028 0.026 0.024 0.022 0.019 0.019 0.019 0.019 0.013 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.009 0.006 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.006 0.004 0.004 
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5215306 Orizona 0.040 0.037 0.035 0.033 0.032 0.028 0.028 0.028 0.028 0.026 0.026 0.025 0.025 0.025 0.025 0.023 0.023 0.019 0.016 0.012 0.009 0.007 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 

5215405 Ouro Verde de Goiás 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215504 Ouvidor 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215603 Padre Bernardo 0.055 0.055 0.051 0.048 0.046 0.046 0.044 0.040 0.040 0.035 0.029 0.029 0.029 0.026 0.026 0.024 0.024 0.024 0.024 0.020 0.018 0.018 0.015 0.013 0.013 0.011 0.009 0.009 0.009 0.007 0.004 0.004 0.004 

5215652 Palestina de Goiás 0.051 0.051 0.049 0.046 0.039 0.036 0.036 0.034 0.034 0.034 0.029 0.027 0.024 0.024 0.024 0.019 0.017 0.015 0.015 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 

5215702 Palmeiras de Goiás 0.022 0.022 0.020 0.017 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.011 0.011 0.011 0.009 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5215801 Palmelo 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215900 Palminópolis 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5216007 Panamá 0.003 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5216304 Paranaiguara 0.014 0.013 0.012 0.011 0.009 0.006 0.006 0.006 0.005 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5216403 Paraúna 0.059 0.048 0.040 0.037 0.031 0.028 0.025 0.025 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.020 0.020 0.020 0.017 0.017 0.017 0.014 0.011 0.008 0.008 0.008 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 

5216452 Perolândia 0.010 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5216809 Petrolina de Goiás 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5216908 Pilar de Goiás 0.026 0.026 0.026 0.026 0.022 0.022 0.017 0.017 0.016 0.016 0.015 0.013 0.012 0.012 0.012 0.011 0.011 0.008 0.008 0.008 0.007 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 

5217104 Piracanjuba 0.039 0.032 0.027 0.022 0.017 0.012 0.012 0.012 0.010 0.007 0.005 0.005 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217203 Piranhas 0.064 0.064 0.064 0.049 0.045 0.034 0.030 0.030 0.030 0.030 0.034 0.030 0.030 0.030 0.030 0.022 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5217302 Pirenópolis 0.020 0.020 0.020 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.015 0.015 0.013 0.013 0.010 0.010 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 

5217401 Pires do Rio 0.033 0.029 0.029 0.027 0.025 0.022 0.021 0.021 0.017 0.016 0.016 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.011 0.010 0.008 0.008 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5217609 Planaltina 0.043 0.039 0.037 0.036 0.034 0.033 0.030 0.031 0.029 0.028 0.026 0.026 0.025 0.026 0.025 0.018 0.016 0.015 0.014 0.011 0.010 0.010 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5217708 Pontalina 0.015 0.011 0.009 0.007 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5218003 Porangatu 0.194 0.154 0.146 0.129 0.129 0.105 0.105 0.097 0.097 0.073 0.065 0.065 0.065 0.057 0.057 0.057 0.057 0.057 0.049 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.032 0.024 0.024 0.024 0.024 0.016 0.000 0.000 0.000 

5218052 Porteirão 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5218102 Portelândia 0.013 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 

5218300 Posse 0.077 0.077 0.077 0.077 0.070 0.066 0.066 0.063 0.063 0.063 0.063 0.063 0.063 0.066 0.059 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.049 0.042 0.035 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.035 0.035 

5218391 Professor Jamil 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218508 Quirinópolis 0.026 0.026 0.023 0.017 0.017 0.017 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 
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5218607 Rialma 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5218706 Rianápolis 0.002 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218789 Rio Quente 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.008 0.007 0.007 0.007 0.006 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5218805 Rio Verde 0.116 0.090 0.077 0.071 0.064 0.064 0.064 0.058 0.045 0.045 0.045 0.039 0.039 0.032 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 

5218904 Rubiataba 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219001 Sanclerlândia 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219209 Santa Cruz de Goiás 0.030 0.028 0.025 0.024 0.023 0.022 0.021 0.020 0.020 0.018 0.017 0.017 0.017 0.016 0.016 0.015 0.014 0.012 0.010 0.009 0.009 0.009 0.008 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 

5219258 Santa Fé de Goiás 0.024 0.018 0.018 0.018 0.016 0.016 0.009 0.009 0.007 0.007 0.004 0.004 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5219308 Santa Helena de Goiás 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219357 Santa Isabel 0.009 0.008 0.008 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5219407 Santa Rita do Araguaia 0.033 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.026 0.021 0.021 0.016 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.009 0.007 0.007 0.007 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 0.009 0.007 0.007 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5219506 Santa Rosa de Goiás 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219605 Santa Tereza de Goiás 0.018 0.017 0.016 0.014 0.012 0.012 0.011 0.011 0.009 0.009 0.008 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 0.052 0.047 0.040 0.038 0.036 0.036 0.034 0.034 0.027 0.025 0.018 0.013 0.013 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.004 0.004 0.002 0.002 

5219712 Santo Antônio da Barra 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219738 Santo Antônio de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 0.009 0.009 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219803 São Domingos 0.137 0.137 0.128 0.124 0.124 0.114 0.110 0.110 0.110 0.110 0.101 0.096 0.091 0.087 0.087 0.087 0.087 0.082 0.082 0.078 0.069 0.064 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 

5219902 São Francisco de Goiás 0.006 0.005 0.005 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5220009 São João d'Aliança 0.089 0.083 0.081 0.076 0.070 0.066 0.064 0.056 0.056 0.056 0.054 0.054 0.052 0.052 0.047 0.047 0.045 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.041 0.041 0.041 0.039 0.039 0.037 0.035 0.033 0.031 0.029 0.029 

5220058 São João da Paraúna 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5220108 São Luís de Montes Belos 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220157 São Luiz do Norte 0.017 0.012 0.011 0.010 0.010 0.009 0.007 0.007 0.007 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 

5220207 São Miguel do Araguaia 0.133 0.123 0.123 0.103 0.103 0.082 0.082 0.062 0.062 0.062 0.062 0.062 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.021 0.021 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5220264 São Miguel do Passa Quatro 0.011 0.009 0.008 0.007 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5220280 São Patrício 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220405 São Simão 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220454 Senador Canedo 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220504 Serranópolis 0.237 0.209 0.190 0.190 0.180 0.142 0.142 0.104 0.076 0.066 0.066 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.038 0.038 0.019 0.019 0.028 0.028 0.028 0.028 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 

5220603 Silvânia 0.040 0.037 0.034 0.027 0.026 0.026 0.024 0.024 0.023 0.018 0.018 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.011 0.011 0.010 0.010 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5220686 Simolândia 0.022 0.022 0.022 0.022 0.021 0.021 0.020 0.019 0.018 0.018 0.017 0.017 0.017 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.013 0.012 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 

5220702 Sítio d'Abadia 0.054 0.052 0.050 0.050 0.049 0.049 0.049 0.049 0.047 0.045 0.045 0.045 0.043 0.042 0.042 0.040 0.037 0.033 0.033 0.032 0.028 0.028 0.028 0.025 0.025 0.025 0.018 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 

5221007 Taquaral de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221080 Teresina de Goiás 0.015 0.015 0.015 0.015 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.012 0.012 0.012 0.012 0.011 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5221197 Terezópolis de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221304 Três Ranchos 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5221403 Trindade 0.007 0.007 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221452 Trombas 0.020 0.016 0.015 0.015 0.013 0.012 0.012 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.006 0.007 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5221502 Turvânia 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221551 Turvelândia 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5221577 Uirapuru 0.069 0.064 0.058 0.054 0.052 0.050 0.050 0.044 0.035 0.035 0.035 0.029 0.029 0.025 0.025 0.021 0.015 0.013 0.012 0.012 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5221601 Uruaçu 0.055 0.052 0.046 0.039 0.031 0.031 0.029 0.028 0.020 0.018 0.018 0.017 0.013 0.009 0.009 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.009 0.009 0.007 0.007 0.007 

5221700 Uruana 0.005 0.004 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221809 Urutaí 0.015 0.013 0.012 0.012 0.009 0.007 0.006 0.006 0.005 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221858 Valparaíso de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221908 Varjão 0.012 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.007 0.006 0.006 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5222005 Vianópolis 0.029 0.025 0.025 0.023 0.020 0.018 0.016 0.016 0.013 0.011 0.009 0.007 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5222054 Vicentinópolis 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5222203 Vila Boa 0.044 0.040 0.040 0.040 0.040 0.039 0.035 0.032 0.032 0.028 0.028 0.028 0.028 0.023 0.019 0.019 0.019 0.012 0.011 0.011 0.009 0.009 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5222302 Vila Propício 0.040 0.034 0.029 0.025 0.020 0.020 0.019 0.017 0.017 0.017 0.015 0.015 0.015 0.013 0.013 0.013 0.013 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 
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S11. Área de pastagem nos municípios - Mha 

Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 0.009 0.009 0.009 0.010 0.010 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.012 0.012 0.012 0.011 0.012 0.012 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5200100 Abadiânia 0.049 0.050 0.050 0.050 0.052 0.054 0.054 0.055 0.055 0.059 0.059 0.060 0.061 0.061 0.061 0.061 0.064 0.064 0.060 0.057 0.052 0.051 0.050 0.049 0.049 0.049 0.049 0.047 0.044 0.044 0.044 0.043 0.042 

5200134 Acreúna 0.085 0.088 0.090 0.083 0.084 0.085 0.090 0.092 0.089 0.092 0.090 0.083 0.081 0.081 0.079 0.079 0.076 0.076 0.076 0.079 0.079 0.079 0.079 0.078 0.078 0.079 0.073 0.071 0.071 0.065 0.064 0.065 0.063 

5200159 Adelândia 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5200175 Água Fria de Goiás 0.050 0.050 0.053 0.055 0.056 0.056 0.057 0.059 0.061 0.063 0.064 0.065 0.066 0.068 0.069 0.070 0.071 0.070 0.069 0.069 0.064 0.064 0.063 0.060 0.059 0.060 0.059 0.059 0.056 0.056 0.055 0.054 0.054 

5200209 Água Limpa 0.029 0.029 0.029 0.031 0.033 0.033 0.034 0.034 0.034 0.037 0.037 0.037 0.036 0.036 0.036 0.037 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.036 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 

5200258 Águas Lindas de Goiás 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5200308 Alexânia 0.040 0.041 0.040 0.041 0.043 0.043 0.046 0.048 0.045 0.045 0.042 0.043 0.042 0.042 0.045 0.046 0.047 0.047 0.046 0.046 0.044 0.043 0.043 0.042 0.042 0.042 0.042 0.042 0.039 0.038 0.037 0.037 0.037 

5200506 Aloândia 0.009 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5200555 Alto Horizonte 0.024 0.025 0.025 0.025 0.025 0.025 0.025 0.026 0.026 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.030 0.030 0.031 0.031 0.031 0.031 

5200605 Alto Paraíso de Goiás 0.015 0.014 0.014 0.016 0.018 0.020 0.022 0.023 0.024 0.025 0.028 0.029 0.029 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.029 0.029 0.029 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.029 0.029 0.026 0.026 0.025 0.024 

5200803 Alvorada do Norte 0.024 0.024 0.024 0.027 0.038 0.038 0.044 0.044 0.046 0.049 0.049 0.051 0.051 0.058 0.058 0.058 0.058 0.058 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.062 0.062 

5200829 Amaralina 0.039 0.039 0.042 0.049 0.051 0.051 0.051 0.053 0.065 0.065 0.069 0.074 0.074 0.074 0.072 0.074 0.076 0.079 0.079 0.081 0.083 0.083 0.083 0.083 0.083 0.083 0.086 0.086 0.083 0.086 0.086 0.086 0.086 

5200852 Americano do Brasil 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.011 0.010 0.010 0.009 0.010 0.009 0.009 0.009 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5200902 Amorinópolis 0.025 0.027 0.028 0.032 0.032 0.032 0.032 0.033 0.032 0.033 0.033 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.033 0.032 0.033 0.031 0.031 

5201108 Anápolis 0.043 0.046 0.047 0.047 0.049 0.051 0.051 0.053 0.053 0.053 0.053 0.052 0.052 0.053 0.053 0.053 0.054 0.054 0.055 0.056 0.053 0.053 0.051 0.050 0.048 0.047 0.047 0.046 0.045 0.044 0.044 0.042 0.044 

5201207 Anhanguera 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5201306 Anicuns 0.078 0.081 0.079 0.081 0.081 0.079 0.081 0.078 0.078 0.079 0.079 0.079 0.078 0.077 0.076 0.074 0.074 0.074 0.074 0.074 0.072 0.073 0.072 0.072 0.068 0.069 0.068 0.068 0.069 0.068 0.068 0.070 0.070 

5201405 Aparecida de Goiânia 0.006 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5201454 Aparecida do Rio Doce 0.034 0.038 0.042 0.047 0.047 0.047 0.048 0.048 0.048 0.049 0.051 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.053 0.053 0.053 0.052 0.052 0.049 0.048 0.048 0.048 0.047 

5201504 Aporé 0.118 0.128 0.134 0.139 0.175 0.180 0.180 0.195 0.206 0.211 0.216 0.216 0.221 0.221 0.221 0.226 0.236 0.241 0.241 0.241 0.241 0.241 0.241 0.236 0.236 0.236 0.241 0.221 0.206 0.211 0.206 0.200 0.200 

5201603 Araçu 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.012 0.011 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.011 0.011 

5201702 Aragarças 0.021 0.022 0.027 0.027 0.028 0.028 0.030 0.031 0.033 0.035 0.038 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.040 0.040 0.041 0.041 0.041 0.040 0.040 0.040 0.039 0.039 

5201801 Aragoiânia 0.016 0.015 0.016 0.016 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.017 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 

5202155 Araguapaz 0.075 0.075 0.075 0.082 0.089 0.096 0.099 0.106 0.110 0.113 0.123 0.123 0.127 0.127 0.127 0.127 0.127 0.123 0.123 0.127 0.130 0.130 0.130 0.130 0.130 0.130 0.130 0.134 0.134 0.134 0.134 0.134 0.134 
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5202353 Arenópolis 0.055 0.059 0.061 0.063 0.065 0.067 0.067 0.067 0.067 0.069 0.071 0.071 0.071 0.071 0.071 0.071 0.071 0.072 0.072 0.072 0.074 0.071 0.072 0.072 0.072 0.072 0.072 0.072 0.071 0.071 0.069 0.071 0.071 

5202502 Aruanã 0.078 0.078 0.092 0.110 0.120 0.129 0.133 0.143 0.143 0.143 0.147 0.152 0.152 0.156 0.161 0.170 0.175 0.179 0.189 0.184 0.184 0.184 0.189 0.189 0.184 0.184 0.184 0.179 0.175 0.179 0.179 0.184 0.184 

5202601 Aurilândia 0.041 0.042 0.043 0.045 0.046 0.046 0.046 0.046 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.048 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.048 0.048 0.047 0.047 0.046 0.045 0.045 

5202809 Avelinópolis 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.014 0.013 0.014 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.012 0.012 

5203104 Baliza 0.018 0.033 0.049 0.058 0.062 0.069 0.069 0.071 0.076 0.078 0.080 0.080 0.080 0.080 0.085 0.085 0.085 0.085 0.082 0.082 0.080 0.080 0.080 0.080 0.080 0.080 0.078 0.080 0.078 0.078 0.078 0.078 0.078 

5203203 Barro Alto 0.041 0.043 0.043 0.043 0.048 0.049 0.050 0.051 0.050 0.051 0.051 0.051 0.054 0.054 0.053 0.053 0.053 0.052 0.050 0.046 0.046 0.047 0.044 0.043 0.040 0.039 0.035 0.035 0.034 0.032 0.032 0.031 0.031 

5203302 Bela Vista de Goiás 0.091 0.094 0.094 0.096 0.096 0.096 0.097 0.097 0.097 0.097 0.101 0.102 0.102 0.102 0.101 0.101 0.101 0.101 0.099 0.099 0.099 0.099 0.099 0.101 0.101 0.101 0.099 0.094 0.090 0.086 0.086 0.086 0.086 

5203401 Bom Jardim de Goiás 0.058 0.061 0.064 0.080 0.083 0.092 0.095 0.095 0.101 0.104 0.104 0.104 0.104 0.107 0.107 0.107 0.107 0.107 0.107 0.107 0.107 0.110 0.113 0.113 0.113 0.113 0.113 0.110 0.110 0.113 0.113 0.113 0.113 

5203500 Bom Jesus de Goiás 0.051 0.049 0.053 0.052 0.047 0.045 0.047 0.052 0.055 0.055 0.055 0.055 0.051 0.049 0.047 0.042 0.034 0.032 0.028 0.028 0.029 0.031 0.033 0.033 0.032 0.031 0.026 0.025 0.022 0.022 0.021 0.019 0.016 

5203559 Bonfinópolis 0.007 0.007 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 

5203575 Bonópolis 0.064 0.078 0.078 0.086 0.095 0.095 0.095 0.097 0.097 0.097 0.097 0.100 0.103 0.103 0.103 0.103 0.111 0.114 0.114 0.111 0.111 0.111 0.111 0.111 0.111 0.111 0.111 0.111 0.109 0.109 0.106 0.106 0.106 

5203609 Brazabrantes 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.008 0.008 0.007 0.007 0.007 0.008 0.008 0.007 0.008 0.008 0.008 

5203807 Britânia 0.090 0.090 0.093 0.093 0.093 0.093 0.093 0.106 0.106 0.106 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.112 0.112 0.112 0.112 0.112 0.112 0.109 

5203906 Buriti Alegre 0.064 0.061 0.061 0.063 0.063 0.063 0.063 0.063 0.063 0.063 0.063 0.063 0.065 0.067 0.067 0.064 0.064 0.065 0.067 0.065 0.064 0.064 0.064 0.064 0.065 0.064 0.061 0.060 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 

5203939 Buriti de Goiás 0.011 0.011 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 

5203962 Buritinópolis 0.009 0.009 0.010 0.012 0.012 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 

5204003 Cabeceiras 0.058 0.058 0.059 0.061 0.061 0.061 0.062 0.062 0.061 0.061 0.062 0.062 0.062 0.062 0.063 0.063 0.062 0.062 0.061 0.062 0.060 0.060 0.061 0.061 0.061 0.059 0.057 0.053 0.053 0.052 0.051 0.048 0.048 

5204102 Cachoeira Alta 0.136 0.136 0.136 0.136 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.139 0.136 0.136 0.136 0.136 0.133 0.133 0.133 0.133 0.133 

5204201 Cachoeira de Goiás 0.014 0.016 0.021 0.024 0.026 0.029 0.029 0.029 0.031 0.032 0.033 0.033 0.033 0.033 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.031 0.030 0.030 0.030 

5204250 Cachoeira Dourada 0.024 0.023 0.024 0.023 0.023 0.023 0.023 0.022 0.024 0.023 0.023 0.023 0.023 0.022 0.021 0.021 0.019 0.018 0.015 0.014 0.015 0.015 0.015 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 

5204300 Caçu 0.171 0.176 0.182 0.184 0.187 0.187 0.187 0.190 0.193 0.193 0.193 0.193 0.193 0.193 0.193 0.193 0.195 0.195 0.193 0.193 0.193 0.193 0.193 0.179 0.171 0.165 0.160 0.157 0.154 0.154 0.154 0.154 0.146 

5204409 Caiapônia 0.317 0.317 0.317 0.327 0.327 0.337 0.357 0.367 0.367 0.367 0.377 0.436 0.446 0.446 0.446 0.456 0.456 0.466 0.466 0.466 0.466 0.466 0.476 0.466 0.466 0.456 0.446 0.446 0.446 0.436 0.436 0.436 0.436 

5204508 Caldas Novas 0.077 0.080 0.081 0.080 0.083 0.083 0.086 0.086 0.087 0.088 0.089 0.089 0.090 0.092 0.094 0.096 0.095 0.093 0.092 0.092 0.090 0.089 0.093 0.090 0.088 0.086 0.080 0.074 0.072 0.072 0.069 0.069 0.069 

5204557 Caldazinha 0.017 0.017 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 

5204607 Campestre de Goiás 0.017 0.017 0.018 0.018 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.018 0.019 0.018 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.018 0.018 0.019 0.019 

5204656 Campinaçu 0.033 0.036 0.039 0.041 0.044 0.044 0.047 0.048 0.048 0.050 0.050 0.051 0.051 0.051 0.051 0.053 0.053 0.053 0.054 0.056 0.054 0.054 0.054 0.056 0.056 0.057 0.059 0.059 0.059 0.059 0.060 0.060 0.060 
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5204706 Campinorte 0.040 0.045 0.045 0.048 0.048 0.050 0.051 0.051 0.052 0.053 0.056 0.057 0.057 0.056 0.058 0.058 0.058 0.057 0.056 0.055 0.055 0.054 0.054 0.052 0.051 0.051 0.050 0.050 0.048 0.047 0.045 0.044 0.044 

5204805 Campo Alegre de Goiás 0.092 0.092 0.095 0.095 0.101 0.101 0.104 0.103 0.104 0.107 0.107 0.110 0.110 0.112 0.112 0.115 0.116 0.118 0.116 0.113 0.112 0.110 0.113 0.112 0.110 0.106 0.104 0.106 0.106 0.104 0.103 0.101 0.101 

5204854 Campo Limpo de Goiás 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 

5204904 Campos Belos 0.018 0.018 0.018 0.020 0.021 0.023 0.023 0.023 0.023 0.024 0.024 0.024 0.024 0.025 0.025 0.026 0.026 0.026 0.026 0.027 0.027 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 

5204953 Campos Verdes 0.017 0.018 0.020 0.023 0.024 0.024 0.026 0.026 0.026 0.027 0.029 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.034 0.034 0.035 0.035 0.035 0.035 0.036 0.036 0.036 0.036 0.037 0.037 0.036 0.035 

5205000 Carmo do Rio Verde 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.030 0.029 0.029 0.029 0.028 0.027 0.025 0.025 0.024 0.024 0.024 0.023 0.023 0.025 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.023 

5205059 Castelândia 0.021 0.021 0.022 0.021 0.019 0.018 0.018 0.019 0.019 0.019 0.019 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.018 0.016 0.016 0.016 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.015 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.012 

5205109 Catalão 0.221 0.223 0.223 0.223 0.229 0.234 0.236 0.234 0.231 0.231 0.231 0.234 0.236 0.236 0.244 0.244 0.244 0.242 0.236 0.229 0.226 0.226 0.223 0.216 0.218 0.210 0.203 0.200 0.203 0.195 0.190 0.182 0.182 

5205208 Caturaí 0.016 0.016 0.015 0.015 0.016 0.016 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 

5205307 Cavalcante 0.039 0.040 0.044 0.046 0.048 0.054 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.064 0.064 0.065 0.065 0.065 0.065 0.067 0.067 0.067 0.065 0.065 0.067 0.065 0.065 

5205406 Ceres 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.017 0.016 0.016 0.016 0.017 0.017 0.017 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 

5205455 Cezarina 0.023 0.025 0.027 0.028 0.027 0.027 0.026 0.029 0.029 0.030 0.029 0.030 0.030 0.032 0.032 0.032 0.032 0.031 0.029 0.027 0.026 0.026 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.025 0.025 0.025 0.025 0.025 

5205471 Chapadão do Céu 0.080 0.083 0.085 0.087 0.089 0.093 0.096 0.098 0.098 0.098 0.098 0.096 0.096 0.096 0.093 0.096 0.098 0.093 0.085 0.076 0.067 0.067 0.070 0.067 0.065 0.059 0.054 0.043 0.041 0.041 0.041 0.039 0.035 

5205497 Cidade Ocidental 0.016 0.017 0.017 0.017 0.017 0.018 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.017 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.015 0.015 0.015 0.014 0.014 0.014 

5205513 Cocalzinho de Goiás 0.060 0.062 0.060 0.063 0.066 0.066 0.069 0.071 0.072 0.074 0.074 0.076 0.077 0.079 0.080 0.082 0.082 0.080 0.083 0.082 0.083 0.086 0.086 0.086 0.086 0.085 0.083 0.083 0.083 0.082 0.082 0.082 0.083 

5205521 Colinas do Sul 0.014 0.014 0.015 0.015 0.015 0.015 0.016 0.017 0.018 0.020 0.022 0.023 0.023 0.025 0.025 0.025 0.026 0.026 0.028 0.031 0.031 0.031 0.032 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.034 0.033 0.033 0.033 0.033 

5205703 Córrego do Ouro 0.029 0.029 0.029 0.030 0.030 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.032 0.032 0.032 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.032 0.032 0.032 0.032 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 

5205802 Corumbá de Goiás 0.059 0.059 0.059 0.059 0.057 0.059 0.061 0.062 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.064 0.062 0.062 0.061 0.059 0.059 0.057 0.056 0.053 0.053 

5205901 Corumbaíba 0.121 0.128 0.128 0.128 0.128 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.135 0.135 0.135 0.135 0.135 0.135 0.135 0.135 0.131 0.131 0.131 0.131 0.135 0.135 0.131 0.131 0.131 0.131 0.128 0.128 0.128 

5206206 Cristalina 0.180 0.180 0.192 0.207 0.246 0.249 0.253 0.257 0.257 0.269 0.265 0.273 0.273 0.273 0.269 0.269 0.276 0.273 0.249 0.234 0.230 0.230 0.234 0.242 0.249 0.230 0.223 0.211 0.211 0.207 0.200 0.200 0.196 

5206305 Cristianópolis 0.013 0.014 0.014 0.014 0.015 0.015 0.014 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.015 0.015 0.016 0.016 0.015 0.015 0.015 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 

5206404 Crixás 0.119 0.132 0.139 0.146 0.152 0.152 0.152 0.172 0.185 0.185 0.185 0.185 0.198 0.198 0.198 0.198 0.212 0.218 0.225 0.232 0.232 0.232 0.238 0.251 0.258 0.265 0.265 0.265 0.271 0.278 0.278 0.278 0.278 

5206503 Cromínia 0.025 0.025 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.029 0.029 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.029 

5206602 Cumari 0.029 0.031 0.033 0.033 0.033 0.033 0.034 0.035 0.036 0.037 0.038 0.038 0.040 0.040 0.041 0.043 0.042 0.042 0.042 0.042 0.042 0.041 0.042 0.042 0.043 0.045 0.046 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 

5206701 Damianópolis 0.012 0.012 0.012 0.013 0.013 0.014 0.014 0.015 0.015 0.015 0.016 0.016 0.016 0.017 0.017 0.018 0.018 0.018 0.019 0.018 0.018 0.019 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 

5206800 Damolândia 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 
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5206909 Davinópolis 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.028 0.027 0.027 0.028 0.028 0.028 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.028 0.029 0.028 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 

5207105 Diorama 0.037 0.037 0.040 0.040 0.041 0.041 0.045 0.045 0.047 0.048 0.050 0.051 0.051 0.051 0.051 0.051 0.051 0.051 0.051 0.051 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 

5207253 Doverlândia 0.067 0.101 0.106 0.112 0.123 0.123 0.129 0.140 0.157 0.174 0.174 0.174 0.185 0.207 0.207 0.202 0.196 0.190 0.202 0.202 0.202 0.202 0.202 0.202 0.207 0.207 0.207 0.202 0.196 0.196 0.196 0.196 0.196 

5207352 Edealina 0.042 0.043 0.045 0.046 0.046 0.047 0.046 0.046 0.046 0.047 0.048 0.046 0.047 0.048 0.048 0.048 0.047 0.047 0.044 0.045 0.046 0.046 0.045 0.043 0.043 0.042 0.041 0.038 0.036 0.033 0.031 0.032 0.031 

5207402 Edéia 0.095 0.093 0.092 0.091 0.084 0.081 0.080 0.083 0.080 0.084 0.083 0.076 0.083 0.081 0.076 0.073 0.070 0.072 0.069 0.069 0.065 0.067 0.063 0.062 0.059 0.056 0.052 0.049 0.047 0.045 0.045 0.045 0.045 

5207501 Estrela do Norte 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.020 0.020 0.021 0.021 0.021 0.020 0.020 0.020 0.020 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.020 0.020 0.020 0.020 0.020 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 

5207535 Faina 0.091 0.094 0.094 0.094 0.094 0.103 0.103 0.103 0.106 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.109 0.112 0.112 0.112 0.112 0.112 0.115 0.115 0.115 0.118 0.118 0.118 0.121 0.121 0.121 0.118 0.121 0.121 0.121 

5207600 Fazenda Nova 0.081 0.081 0.079 0.079 0.079 0.084 0.084 0.084 0.088 0.090 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.092 0.090 0.090 0.090 0.090 

5207808 Firminópolis 0.032 0.033 0.034 0.034 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.038 0.038 0.038 0.037 0.038 0.038 0.037 0.037 0.038 0.038 0.038 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.036 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 

5207907 Flores de Goiás 0.081 0.081 0.096 0.103 0.118 0.125 0.125 0.125 0.125 0.132 0.147 0.147 0.154 0.154 0.169 0.169 0.169 0.176 0.176 0.184 0.184 0.184 0.184 0.198 0.206 0.206 0.206 0.206 0.213 0.213 0.213 0.213 0.213 

5208004 Formosa 0.161 0.161 0.181 0.195 0.195 0.195 0.201 0.208 0.208 0.228 0.228 0.235 0.235 0.235 0.242 0.242 0.242 0.242 0.248 0.248 0.248 0.248 0.248 0.242 0.248 0.248 0.242 0.242 0.242 0.242 0.242 0.242 0.242 

5208103 Formoso 0.031 0.032 0.032 0.035 0.036 0.038 0.038 0.039 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.041 0.041 0.041 0.042 0.042 0.044 0.044 0.044 0.044 0.046 0.046 0.046 0.046 0.046 0.046 0.044 0.044 

5208152 Gameleira de Goiás 0.042 0.042 0.042 0.042 0.043 0.043 0.043 0.043 0.042 0.043 0.043 0.043 0.042 0.042 0.041 0.041 0.038 0.038 0.037 0.037 0.034 0.033 0.032 0.030 0.026 0.025 0.025 0.024 0.023 0.022 0.020 0.020 0.018 

5208301 Divinópolis de Goiás 0.024 0.025 0.025 0.025 0.025 0.025 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.028 0.028 0.030 0.030 0.031 0.031 0.033 0.031 0.033 0.034 0.034 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.037 0.037 0.038 0.040 0.040 

5208400 Goianápolis 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 

5208509 Goiandira 0.032 0.033 0.034 0.035 0.036 0.036 0.037 0.037 0.038 0.039 0.039 0.040 0.041 0.041 0.042 0.042 0.042 0.042 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 

5208608 Goianésia 0.090 0.093 0.092 0.093 0.092 0.093 0.093 0.092 0.092 0.093 0.089 0.089 0.089 0.087 0.086 0.084 0.083 0.086 0.086 0.086 0.086 0.086 0.084 0.081 0.080 0.080 0.078 0.078 0.077 0.077 0.077 0.077 0.077 

5208707 Goiânia 0.021 0.021 0.022 0.022 0.022 0.021 0.021 0.023 0.023 0.023 0.023 0.022 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.020 0.020 0.020 0.019 0.019 0.019 0.018 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 

5208806 Goianira 0.014 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.016 0.016 0.016 0.016 0.015 0.015 0.015 0.015 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.012 

5208905 Goiás 0.139 0.139 0.144 0.144 0.144 0.144 0.154 0.154 0.158 0.163 0.168 0.168 0.173 0.178 0.187 0.187 0.187 0.187 0.192 0.197 0.197 0.197 0.197 0.197 0.197 0.197 0.197 0.192 0.187 0.182 0.182 0.182 0.182 

5209101 Goiatuba 0.138 0.134 0.131 0.134 0.127 0.129 0.131 0.136 0.136 0.136 0.125 0.122 0.116 0.107 0.107 0.100 0.098 0.100 0.098 0.091 0.087 0.089 0.085 0.080 0.082 0.085 0.080 0.078 0.078 0.078 0.076 0.076 0.076 

5209150 Gouvelândia 0.051 0.052 0.053 0.054 0.050 0.049 0.052 0.055 0.055 0.056 0.054 0.052 0.051 0.048 0.046 0.041 0.037 0.040 0.040 0.041 0.043 0.043 0.041 0.037 0.034 0.034 0.031 0.024 0.023 0.022 0.022 0.022 0.022 

5209200 Guapó 0.042 0.042 0.041 0.042 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.042 0.043 0.043 0.043 0.042 0.040 0.040 0.040 0.040 0.041 0.040 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 

5209291 Guaraíta 0.014 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.016 

5209408 Guarani de Goiás 0.033 0.037 0.041 0.041 0.044 0.043 0.043 0.044 0.044 0.044 0.044 0.050 0.050 0.050 0.050 0.048 0.050 0.050 0.052 0.056 0.057 0.057 0.057 0.057 0.061 0.063 0.063 0.065 0.065 0.065 0.069 0.069 0.069 

5209457 Guarinos 0.023 0.023 0.024 0.024 0.026 0.026 0.026 0.026 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.029 0.030 0.030 0.030 0.031 0.031 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 0.033 
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5209606 Heitoraí 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.017 0.017 0.016 0.016 0.016 0.017 0.017 0.017 0.017 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 

5209705 Hidrolândia 0.066 0.066 0.066 0.066 0.068 0.068 0.068 0.068 0.068 0.070 0.070 0.071 0.073 0.073 0.073 0.073 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.073 0.073 0.073 0.073 0.073 0.073 0.071 0.071 0.071 0.071 

5209804 Hidrolina 0.026 0.026 0.027 0.027 0.028 0.029 0.029 0.031 0.030 0.031 0.031 0.032 0.032 0.032 0.032 0.033 0.032 0.033 0.034 0.035 0.032 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.030 0.029 0.028 0.027 0.027 0.027 0.027 

5209903 Iaciara 0.046 0.049 0.053 0.053 0.056 0.060 0.060 0.067 0.071 0.071 0.071 0.074 0.074 0.074 0.074 0.081 0.081 0.081 0.085 0.102 0.106 0.109 0.109 0.109 0.113 0.116 0.116 0.116 0.113 0.116 0.120 0.116 0.116 

5209937 Inaciolândia 0.040 0.040 0.041 0.042 0.042 0.040 0.041 0.041 0.042 0.043 0.043 0.041 0.039 0.038 0.036 0.032 0.028 0.029 0.028 0.026 0.026 0.027 0.027 0.026 0.024 0.022 0.024 0.024 0.022 0.020 0.019 0.019 0.017 

5209952 Indiara 0.062 0.063 0.066 0.065 0.063 0.064 0.066 0.067 0.066 0.072 0.072 0.068 0.068 0.068 0.071 0.069 0.065 0.066 0.064 0.061 0.059 0.058 0.058 0.060 0.062 0.062 0.061 0.062 0.055 0.052 0.052 0.052 0.051 

5210000 Inhumas 0.041 0.041 0.042 0.042 0.042 0.041 0.042 0.042 0.042 0.040 0.042 0.042 0.041 0.041 0.038 0.037 0.037 0.038 0.038 0.038 0.038 0.038 0.038 0.038 0.037 0.037 0.038 0.038 0.038 0.038 0.038 0.038 0.039 

5210109 Ipameri 0.192 0.198 0.207 0.213 0.213 0.216 0.216 0.219 0.221 0.227 0.236 0.236 0.236 0.236 0.236 0.239 0.251 0.253 0.245 0.227 0.236 0.236 0.233 0.242 0.245 0.248 0.239 0.236 0.230 0.230 0.227 0.227 0.224 

5210158 Ipiranga de Goiás 0.019 0.018 0.018 0.018 0.019 0.018 0.018 0.018 0.018 0.018 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.017 0.018 0.018 0.018 0.016 0.016 0.015 0.015 0.015 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 

5210208 Iporá 0.055 0.055 0.063 0.065 0.065 0.065 0.068 0.068 0.070 0.070 0.070 0.072 0.074 0.074 0.074 0.074 0.076 0.076 0.076 0.076 0.076 0.076 0.076 0.074 0.074 0.074 0.074 0.074 0.072 0.074 0.074 0.072 0.072 

5210307 Israelândia 0.034 0.035 0.035 0.035 0.035 0.037 0.038 0.038 0.038 0.038 0.039 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.039 0.038 0.038 0.038 

5210406 Itaberaí 0.110 0.112 0.112 0.108 0.108 0.110 0.112 0.106 0.108 0.105 0.101 0.106 0.108 0.110 0.112 0.106 0.103 0.106 0.110 0.105 0.105 0.106 0.106 0.103 0.097 0.097 0.099 0.099 0.097 0.095 0.095 0.095 0.094 

5210562 Itaguari 0.010 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.012 0.012 0.012 0.012 0.011 0.010 0.011 0.011 0.011 0.012 0.011 0.010 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.011 0.010 0.010 0.009 0.009 0.010 0.009 

5210604 Itaguaru 0.020 0.020 0.020 0.020 0.019 0.019 0.018 0.018 0.018 0.018 0.019 0.019 0.019 0.020 0.020 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.021 0.021 0.020 0.020 0.020 0.018 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.017 

5210802 Itajá 0.124 0.136 0.136 0.144 0.152 0.152 0.152 0.156 0.156 0.164 0.164 0.160 0.160 0.164 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.168 0.164 0.164 0.164 

5210901 Itapaci 0.048 0.048 0.049 0.051 0.048 0.050 0.049 0.050 0.049 0.051 0.055 0.055 0.055 0.053 0.054 0.053 0.053 0.052 0.052 0.052 0.054 0.053 0.051 0.050 0.049 0.046 0.045 0.047 0.047 0.048 0.050 0.049 0.045 

5211008 Itapirapuã 0.112 0.125 0.129 0.133 0.137 0.145 0.150 0.154 0.158 0.162 0.162 0.166 0.166 0.166 0.166 0.166 0.166 0.166 0.174 0.174 0.174 0.174 0.174 0.174 0.174 0.174 0.174 0.174 0.170 0.170 0.170 0.170 0.170 

5211206 Itapuranga 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.085 0.082 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.092 0.092 

5211305 Itarumã 0.237 0.250 0.263 0.269 0.269 0.269 0.289 0.295 0.295 0.295 0.295 0.295 0.295 0.295 0.295 0.282 0.282 0.282 0.282 0.289 0.289 0.295 0.295 0.289 0.289 0.295 0.302 0.289 0.263 0.244 0.237 0.237 0.218 

5211404 Itauçu 0.028 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.031 0.030 0.031 0.031 0.031 0.031 0.030 0.028 0.029 0.030 0.029 0.029 0.029 0.029 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 

5211503 Itumbiara 0.136 0.139 0.136 0.136 0.123 0.115 0.114 0.112 0.120 0.128 0.123 0.122 0.119 0.117 0.115 0.109 0.105 0.100 0.087 0.084 0.087 0.092 0.089 0.091 0.080 0.083 0.081 0.076 0.075 0.064 0.062 0.062 0.061 

5211602 Ivolândia 0.054 0.058 0.065 0.065 0.065 0.065 0.067 0.069 0.069 0.069 0.076 0.078 0.078 0.078 0.078 0.078 0.081 0.078 0.083 0.085 0.087 0.087 0.087 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 

5211701 Jandaia 0.056 0.056 0.060 0.060 0.057 0.057 0.058 0.058 0.058 0.058 0.058 0.058 0.058 0.057 0.055 0.054 0.055 0.056 0.055 0.055 0.054 0.051 0.052 0.052 0.052 0.052 0.050 0.050 0.049 0.048 0.047 0.048 0.047 

5211800 Jaraguá 0.113 0.119 0.119 0.122 0.122 0.122 0.125 0.125 0.125 0.125 0.125 0.122 0.122 0.122 0.122 0.122 0.122 0.122 0.125 0.125 0.125 0.122 0.119 0.122 0.125 0.122 0.116 0.113 0.110 0.110 0.106 0.110 0.116 

5211909 Jataí 0.362 0.378 0.410 0.431 0.468 0.463 0.463 0.495 0.495 0.511 0.516 0.516 0.527 0.527 0.527 0.521 0.505 0.505 0.516 0.463 0.447 0.452 0.463 0.463 0.468 0.458 0.442 0.431 0.388 0.383 0.383 0.383 0.383 

5212006 Jaupaci 0.028 0.028 0.029 0.029 0.029 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.031 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.033 0.033 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 
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5212055 Jesúpolis 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.010 0.010 0.009 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5212105 Joviânia 0.033 0.033 0.033 0.033 0.032 0.032 0.033 0.033 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.031 0.031 0.028 0.029 0.030 0.030 0.031 0.031 0.030 0.029 0.026 0.025 0.023 0.023 0.023 

5212204 Jussara 0.234 0.241 0.249 0.249 0.256 0.264 0.256 0.256 0.256 0.256 0.264 0.279 0.279 0.271 0.271 0.271 0.271 0.279 0.271 0.271 0.279 0.287 0.287 0.287 0.287 0.287 0.279 0.294 0.287 0.287 0.287 0.287 0.287 

5212253 Lagoa Santa 0.032 0.032 0.035 0.037 0.037 0.038 0.039 0.039 0.040 0.040 0.040 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 

5212303 Leopoldo de Bulhões 0.027 0.027 0.027 0.028 0.029 0.029 0.030 0.030 0.031 0.031 0.032 0.031 0.031 0.030 0.031 0.031 0.030 0.030 0.030 0.029 0.029 0.029 0.029 0.028 0.027 0.027 0.027 0.028 0.027 0.027 0.026 0.027 0.027 

5212501 Luziânia 0.139 0.144 0.144 0.149 0.156 0.161 0.168 0.176 0.181 0.181 0.181 0.186 0.188 0.196 0.198 0.201 0.198 0.201 0.196 0.198 0.198 0.201 0.201 0.198 0.196 0.186 0.188 0.188 0.183 0.183 0.183 0.183 0.183 

5212600 Mairipotaba 0.029 0.032 0.032 0.032 0.032 0.032 0.033 0.032 0.034 0.035 0.035 0.035 0.036 0.035 0.035 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.035 0.035 0.036 0.036 0.036 0.035 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 

5212709 Mambaí 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.007 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5212808 Mara Rosa 0.070 0.073 0.079 0.082 0.088 0.088 0.088 0.088 0.094 0.097 0.097 0.100 0.103 0.100 0.103 0.103 0.106 0.106 0.111 0.114 0.120 0.120 0.120 0.117 0.114 0.114 0.111 0.111 0.111 0.111 0.111 0.111 0.111 

5212907 Marzagão 0.011 0.013 0.013 0.013 0.015 0.015 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.016 0.016 0.015 0.015 0.015 0.015 

5212956 Matrinchã 0.032 0.042 0.046 0.053 0.053 0.063 0.067 0.069 0.069 0.072 0.074 0.076 0.076 0.076 0.078 0.080 0.080 0.080 0.082 0.082 0.082 0.082 0.082 0.082 0.082 0.084 0.086 0.086 0.086 0.086 0.086 0.086 0.086 

5213004 Maurilândia 0.024 0.025 0.025 0.022 0.019 0.019 0.019 0.020 0.021 0.020 0.017 0.016 0.013 0.011 0.010 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.006 0.005 0.005 0.005 0.004 0.005 0.005 

5213053 Mimoso de Goiás 0.033 0.037 0.037 0.037 0.040 0.042 0.044 0.045 0.046 0.046 0.049 0.051 0.052 0.052 0.052 0.053 0.055 0.056 0.059 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.055 0.054 0.054 0.053 0.052 0.050 0.050 0.050 0.050 

5213087 Minaçu 0.049 0.053 0.053 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.060 0.062 0.067 0.067 0.069 0.073 0.075 0.078 0.080 0.080 0.089 0.089 0.089 0.091 0.093 0.093 0.093 0.093 0.093 0.093 0.091 

5213103 Mineiros 0.285 0.285 0.298 0.316 0.329 0.347 0.353 0.384 0.397 0.415 0.434 0.440 0.440 0.440 0.446 0.453 0.459 0.453 0.453 0.440 0.434 0.434 0.428 0.422 0.409 0.403 0.409 0.391 0.378 0.372 0.366 0.347 0.347 

5213400 Moiporá 0.024 0.024 0.025 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.028 0.028 0.028 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.030 

5213509 Monte Alegre de Goiás 0.075 0.075 0.075 0.075 0.078 0.078 0.082 0.082 0.096 0.096 0.096 0.103 0.103 0.110 0.110 0.110 0.110 0.110 0.110 0.110 0.110 0.114 0.114 0.117 0.117 0.117 0.117 0.117 0.117 0.117 0.117 0.121 0.121 

5213707 Montes Claros de Goiás 0.127 0.140 0.162 0.166 0.170 0.183 0.205 0.214 0.214 0.227 0.232 0.232 0.232 0.236 0.236 0.236 0.236 0.236 0.232 0.227 0.223 0.223 0.227 0.227 0.227 0.227 0.223 0.205 0.201 0.188 0.188 0.188 0.188 

5213756 Montividiu 0.119 0.115 0.111 0.107 0.107 0.107 0.109 0.115 0.107 0.104 0.104 0.111 0.117 0.115 0.109 0.113 0.111 0.109 0.096 0.089 0.074 0.074 0.075 0.075 0.081 0.075 0.074 0.066 0.057 0.055 0.053 0.051 0.049 

5213772 Montividiu do Norte 0.026 0.033 0.035 0.035 0.039 0.043 0.045 0.046 0.048 0.050 0.050 0.057 0.059 0.059 0.061 0.069 0.070 0.070 0.072 0.074 0.072 0.072 0.072 0.072 0.074 0.076 0.076 0.076 0.074 0.074 0.074 0.074 0.074 

5213806 Morrinhos 0.173 0.179 0.179 0.181 0.179 0.179 0.184 0.184 0.190 0.190 0.199 0.199 0.205 0.205 0.199 0.196 0.196 0.193 0.190 0.184 0.181 0.184 0.184 0.187 0.190 0.187 0.184 0.181 0.179 0.176 0.176 0.176 0.176 

5213855 Morro Agudo de Goiás 0.019 0.019 0.019 0.019 0.021 0.021 0.022 0.022 0.022 0.023 0.022 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.022 0.022 0.022 0.022 0.022 0.022 0.022 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 0.023 

5213905 Mossâmedes 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.049 0.048 0.048 0.046 0.046 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.048 0.048 0.048 0.047 0.044 0.044 0.044 0.042 0.043 0.043 0.042 0.042 0.042 0.042 0.041 

5214002 Mozarlândia 0.096 0.099 0.099 0.105 0.105 0.115 0.121 0.125 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.128 0.128 0.131 0.131 0.131 0.134 0.134 0.134 0.134 0.134 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 0.131 

5214051 Mundo Novo 0.102 0.106 0.109 0.113 0.124 0.128 0.128 0.132 0.136 0.143 0.151 0.151 0.151 0.151 0.151 0.151 0.151 0.151 0.155 0.155 0.155 0.155 0.151 0.151 0.151 0.155 0.155 0.155 0.158 0.158 0.158 0.158 0.158 

5214101 Mutunópolis 0.031 0.036 0.036 0.038 0.043 0.048 0.049 0.053 0.055 0.056 0.058 0.060 0.060 0.060 0.060 0.061 0.061 0.065 0.065 0.065 0.065 0.065 0.065 0.065 0.065 0.065 0.065 0.067 0.068 0.072 0.073 0.073 0.073 
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5214408 Nazário 0.019 0.019 0.020 0.020 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.019 0.019 0.021 0.022 0.022 0.022 0.022 0.022 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.020 0.020 0.019 0.019 0.019 0.019 0.018 0.019 0.019 0.019 0.018 

5214507 Nerópolis 0.012 0.012 0.012 0.012 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.011 

5214606 Niquelândia 0.171 0.177 0.177 0.183 0.201 0.212 0.218 0.224 0.248 0.242 0.248 0.260 0.265 0.254 0.271 0.277 0.289 0.277 0.277 0.271 0.271 0.271 0.271 0.277 0.271 0.265 0.265 0.260 0.242 0.242 0.242 0.260 0.260 

5214705 Nova América 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 

5214804 Nova Aurora 0.018 0.019 0.020 0.020 0.021 0.021 0.021 0.021 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.025 0.025 0.025 0.025 0.025 0.025 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.025 0.025 0.025 0.026 0.025 

5214838 Nova Crixás 0.333 0.333 0.358 0.384 0.422 0.422 0.435 0.448 0.473 0.486 0.486 0.486 0.486 0.486 0.486 0.486 0.499 0.499 0.512 0.512 0.524 0.537 0.537 0.537 0.537 0.537 0.537 0.537 0.512 0.512 0.524 0.512 0.512 

5214861 Nova Glória 0.031 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.028 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.030 0.030 0.030 0.031 0.031 0.030 0.030 0.029 0.027 0.023 0.021 0.019 0.019 0.019 0.018 0.017 0.018 0.017 0.017 0.016 0.016 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.036 0.036 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.040 0.039 0.039 0.040 0.041 0.041 0.041 0.042 0.042 0.042 0.042 0.042 0.042 0.042 0.042 

5214903 Nova Roma 0.026 0.024 0.024 0.024 0.030 0.032 0.035 0.035 0.035 0.035 0.037 0.041 0.043 0.048 0.048 0.048 0.052 0.056 0.056 0.056 0.061 0.061 0.061 0.061 0.061 0.061 0.063 0.063 0.065 0.065 0.065 0.065 0.063 

5215009 Nova Veneza 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5215207 Novo Brasil 0.042 0.047 0.047 0.047 0.047 0.049 0.049 0.049 0.050 0.052 0.052 0.052 0.053 0.053 0.053 0.053 0.053 0.053 0.053 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.050 0.050 0.050 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 

5215231 Novo Gama 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5215256 Novo Planalto 0.045 0.052 0.056 0.061 0.061 0.061 0.063 0.065 0.067 0.069 0.073 0.073 0.073 0.073 0.080 0.082 0.082 0.082 0.082 0.082 0.082 0.082 0.082 0.084 0.086 0.086 0.089 0.089 0.084 0.084 0.080 0.082 0.082 

5215306 Orizona 0.113 0.116 0.118 0.120 0.120 0.125 0.125 0.125 0.125 0.125 0.125 0.129 0.127 0.125 0.125 0.123 0.123 0.127 0.134 0.134 0.130 0.130 0.132 0.129 0.129 0.127 0.125 0.125 0.125 0.120 0.118 0.114 0.113 

5215405 Ouro Verde de Goiás 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.016 0.016 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.016 0.016 0.016 

5215504 Ouvidor 0.028 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.028 0.028 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.031 0.031 0.031 0.031 0.031 0.030 0.029 0.029 0.029 

5215603 Padre Bernardo 0.119 0.119 0.123 0.126 0.126 0.126 0.128 0.132 0.128 0.132 0.139 0.137 0.137 0.141 0.141 0.145 0.148 0.148 0.145 0.150 0.141 0.139 0.141 0.143 0.141 0.137 0.132 0.132 0.128 0.126 0.128 0.128 0.128 

5215652 Palestina de Goiás 0.056 0.056 0.058 0.058 0.063 0.066 0.066 0.068 0.071 0.071 0.078 0.080 0.083 0.083 0.083 0.088 0.090 0.092 0.092 0.092 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.085 0.083 0.083 0.083 

5215702 Palmeiras de Goiás 0.113 0.113 0.116 0.117 0.117 0.117 0.117 0.117 0.117 0.119 0.120 0.122 0.119 0.123 0.125 0.123 0.125 0.128 0.122 0.122 0.123 0.122 0.117 0.120 0.122 0.120 0.119 0.116 0.109 0.105 0.102 0.102 0.102 

5215801 Palmelo 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 

5215900 Palminópolis 0.034 0.034 0.033 0.034 0.035 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.035 0.036 0.036 0.035 0.035 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.033 0.031 0.031 0.030 0.030 

5216007 Panamá 0.023 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.023 0.024 0.024 0.023 0.023 0.023 0.022 0.021 0.021 0.021 0.021 0.018 0.017 0.017 0.017 0.018 0.018 0.017 0.017 0.017 0.016 0.015 0.014 0.012 0.012 0.012 

5216304 Paranaiguara 0.080 0.081 0.082 0.085 0.088 0.090 0.090 0.090 0.092 0.091 0.093 0.092 0.095 0.095 0.095 0.094 0.094 0.093 0.093 0.094 0.094 0.094 0.089 0.084 0.082 0.079 0.072 0.067 0.064 0.063 0.062 0.061 0.061 

5216403 Paraúna 0.234 0.248 0.248 0.254 0.263 0.263 0.268 0.271 0.271 0.265 0.265 0.268 0.268 0.268 0.268 0.260 0.246 0.240 0.237 0.231 0.220 0.220 0.226 0.226 0.229 0.226 0.220 0.203 0.195 0.192 0.192 0.183 0.183 

5216452 Perolândia 0.062 0.063 0.062 0.060 0.059 0.059 0.059 0.060 0.056 0.056 0.053 0.053 0.051 0.048 0.047 0.047 0.046 0.046 0.047 0.046 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.045 0.043 0.039 0.036 0.035 0.032 0.032 

5216809 Petrolina de Goiás 0.037 0.037 0.037 0.037 0.038 0.038 0.038 0.038 0.038 0.040 0.040 0.040 0.040 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 0.039 
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5216908 Pilar de Goiás 0.032 0.032 0.032 0.032 0.036 0.036 0.040 0.040 0.042 0.042 0.043 0.044 0.046 0.046 0.046 0.047 0.047 0.050 0.050 0.050 0.051 0.054 0.054 0.054 0.054 0.054 0.054 0.055 0.055 0.057 0.057 0.057 0.057 

5217104 Piracanjuba 0.170 0.175 0.177 0.185 0.187 0.189 0.192 0.189 0.192 0.199 0.199 0.199 0.204 0.204 0.204 0.204 0.202 0.202 0.187 0.180 0.172 0.165 0.165 0.165 0.168 0.168 0.168 0.168 0.160 0.160 0.160 0.158 0.158 

5217203 Piranhas 0.097 0.097 0.097 0.108 0.112 0.123 0.131 0.131 0.131 0.131 0.127 0.131 0.131 0.131 0.131 0.138 0.146 0.146 0.146 0.142 0.142 0.142 0.142 0.142 0.146 0.146 0.153 0.149 0.146 0.146 0.142 0.138 0.142 

5217302 Pirenópolis 0.088 0.088 0.088 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.093 0.093 0.096 0.096 0.098 0.098 0.096 0.096 0.096 0.096 0.096 0.093 0.096 0.093 0.091 0.091 0.093 0.093 0.093 

5217401 Pires do Rio 0.046 0.051 0.051 0.052 0.052 0.057 0.059 0.059 0.062 0.062 0.062 0.063 0.063 0.063 0.063 0.065 0.067 0.068 0.070 0.068 0.068 0.070 0.070 0.070 0.068 0.071 0.071 0.073 0.070 0.071 0.071 0.071 0.071 

5217609 Planaltina 0.051 0.056 0.057 0.058 0.060 0.060 0.062 0.059 0.062 0.062 0.064 0.065 0.066 0.065 0.066 0.070 0.071 0.071 0.072 0.071 0.071 0.070 0.069 0.069 0.068 0.064 0.062 0.060 0.055 0.054 0.054 0.054 0.053 

5217708 Pontalina 0.107 0.111 0.113 0.114 0.116 0.114 0.111 0.112 0.114 0.114 0.114 0.113 0.114 0.116 0.114 0.113 0.114 0.112 0.111 0.109 0.109 0.111 0.113 0.108 0.111 0.109 0.108 0.099 0.093 0.091 0.091 0.091 0.091 

5218003 Porangatu 0.154 0.194 0.202 0.218 0.218 0.243 0.243 0.251 0.251 0.275 0.283 0.283 0.283 0.291 0.291 0.291 0.291 0.291 0.299 0.307 0.307 0.307 0.307 0.307 0.315 0.323 0.323 0.323 0.323 0.332 0.348 0.348 0.340 

5218052 Porteirão 0.033 0.033 0.033 0.032 0.031 0.030 0.028 0.028 0.028 0.028 0.029 0.025 0.024 0.024 0.022 0.018 0.016 0.014 0.012 0.011 0.011 0.010 0.011 0.008 0.007 0.006 0.006 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 

5218102 Portelândia 0.026 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.028 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.029 0.029 0.030 0.030 0.029 0.029 0.029 0.029 0.028 0.028 0.027 0.027 

5218300 Posse 0.077 0.077 0.077 0.077 0.084 0.087 0.087 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.087 0.094 0.098 0.098 0.098 0.098 0.098 0.101 0.105 0.112 0.115 0.115 0.115 0.115 0.115 0.115 0.115 0.115 0.112 0.112 

5218391 Professor Jamil 0.023 0.023 0.024 0.024 0.025 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.026 0.026 0.026 

5218508 Quirinópolis 0.284 0.288 0.291 0.294 0.291 0.291 0.294 0.294 0.284 0.288 0.278 0.271 0.271 0.258 0.261 0.248 0.241 0.248 0.248 0.245 0.248 0.248 0.251 0.241 0.225 0.215 0.205 0.192 0.182 0.179 0.179 0.175 0.159 

5218607 Rialma 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.018 0.018 0.018 0.019 0.019 0.018 0.018 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.016 0.016 0.015 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.012 0.012 0.012 0.011 0.011 0.011 

5218706 Rianápolis 0.010 0.011 0.011 0.012 0.012 0.012 0.011 0.012 0.012 0.012 0.011 0.011 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 

5218789 Rio Quente 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.008 0.009 0.009 0.009 0.010 0.011 0.011 0.012 0.012 0.012 0.012 0.013 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 0.015 0.015 0.014 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 

5218805 Rio Verde 0.501 0.527 0.546 0.546 0.540 0.540 0.546 0.546 0.578 0.559 0.559 0.553 0.540 0.546 0.578 0.566 0.566 0.553 0.521 0.469 0.463 0.424 0.437 0.450 0.443 0.431 0.405 0.373 0.328 0.289 0.289 0.296 0.283 

5218904 Rubiataba 0.059 0.059 0.059 0.060 0.060 0.061 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.060 0.059 0.060 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 0.059 0.058 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 0.056 

5219001 Sanclerlândia 0.042 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.043 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 0.044 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.010 0.011 0.011 0.010 0.010 0.010 0.010 0.009 

5219209 Santa Cruz de Goiás 0.051 0.053 0.055 0.056 0.055 0.058 0.059 0.060 0.059 0.062 0.064 0.064 0.064 0.065 0.065 0.066 0.067 0.067 0.066 0.061 0.062 0.063 0.064 0.063 0.063 0.061 0.061 0.060 0.055 0.055 0.053 0.053 0.054 

5219258 Santa Fé de Goiás 0.065 0.071 0.071 0.071 0.078 0.078 0.085 0.087 0.089 0.089 0.089 0.089 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.093 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.091 0.089 0.091 0.091 0.089 0.087 0.085 0.085 

5219308 Santa Helena de Goiás 0.059 0.054 0.053 0.054 0.050 0.047 0.043 0.041 0.040 0.042 0.042 0.038 0.036 0.032 0.030 0.026 0.026 0.029 0.029 0.027 0.026 0.026 0.022 0.022 0.020 0.020 0.019 0.018 0.018 0.016 0.016 0.016 0.013 

5219357 Santa Isabel 0.058 0.058 0.059 0.061 0.061 0.062 0.062 0.062 0.062 0.063 0.064 0.064 0.065 0.065 0.065 0.065 0.065 0.065 0.064 0.063 0.064 0.061 0.058 0.058 0.058 0.055 0.052 0.052 0.051 0.051 0.051 0.051 0.050 

5219407 Santa Rita do Araguaia 0.065 0.070 0.070 0.070 0.070 0.072 0.075 0.077 0.077 0.082 0.089 0.089 0.089 0.089 0.089 0.089 0.091 0.093 0.093 0.089 0.089 0.089 0.089 0.089 0.086 0.084 0.086 0.084 0.082 0.079 0.079 0.079 0.077 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 0.048 0.050 0.052 0.053 0.053 0.053 0.053 0.050 0.050 0.053 0.053 0.055 0.053 0.051 0.050 0.050 0.050 0.050 0.047 0.045 0.044 0.045 0.044 0.047 0.045 0.047 0.045 0.044 0.041 0.040 0.039 0.039 0.039 
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5219506 Santa Rosa de Goiás 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 

5219605 Santa Tereza de Goiás 0.037 0.038 0.039 0.041 0.043 0.043 0.045 0.045 0.046 0.046 0.047 0.051 0.051 0.051 0.051 0.050 0.053 0.053 0.053 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.055 0.054 0.054 0.053 0.053 0.053 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 0.043 0.047 0.056 0.058 0.060 0.060 0.063 0.063 0.069 0.072 0.078 0.083 0.083 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.087 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.090 0.092 0.092 0.094 0.094 

5219712 Santo Antônio da Barra 0.028 0.028 0.028 0.028 0.027 0.027 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.027 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.025 0.025 0.025 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.025 0.025 0.024 0.024 0.023 0.022 

5219738 Santo Antônio de Goiás 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 0.030 0.030 0.032 0.032 0.033 0.033 0.033 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.034 0.035 0.035 0.035 0.036 0.036 0.036 0.036 0.035 0.036 0.035 0.035 0.035 0.035 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 

5219803 São Domingos 0.059 0.059 0.069 0.073 0.073 0.082 0.087 0.087 0.087 0.087 0.096 0.101 0.105 0.110 0.110 0.110 0.110 0.114 0.114 0.119 0.128 0.133 0.137 0.137 0.137 0.137 0.137 0.137 0.137 0.133 0.133 0.133 0.128 

5219902 São Francisco de Goiás 0.025 0.026 0.027 0.028 0.029 0.029 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.029 0.028 0.028 0.028 0.027 0.027 0.027 0.026 0.025 0.024 0.025 0.025 0.025 

5220009 São João d'Aliança 0.068 0.072 0.074 0.076 0.081 0.085 0.087 0.097 0.097 0.097 0.099 0.099 0.101 0.101 0.105 0.105 0.105 0.107 0.105 0.101 0.101 0.099 0.101 0.101 0.101 0.103 0.103 0.103 0.103 0.095 0.093 0.093 0.093 

5220058 São João da Paraúna 0.023 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.025 0.026 0.026 0.026 0.026 0.025 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.025 0.024 0.024 0.024 0.025 0.025 0.025 0.025 0.023 0.022 0.019 0.017 0.016 0.015 0.015 

5220108 São Luís de Montes Belos 0.072 0.072 0.072 0.072 0.072 0.072 0.072 0.073 0.073 0.073 0.073 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 0.073 0.070 0.070 0.070 

5220157 São Luiz do Norte 0.029 0.032 0.033 0.033 0.033 0.033 0.036 0.035 0.036 0.038 0.038 0.038 0.039 0.038 0.038 0.037 0.037 0.038 0.035 0.032 0.032 0.032 0.031 0.029 0.027 0.026 0.024 0.019 0.017 0.016 0.015 0.015 0.014 

5220207 São Miguel do Araguaia 0.308 0.318 0.318 0.338 0.338 0.359 0.359 0.379 0.369 0.369 0.369 0.379 0.400 0.400 0.400 0.400 0.400 0.420 0.420 0.431 0.431 0.431 0.431 0.431 0.431 0.431 0.431 0.441 0.441 0.441 0.431 0.431 0.431 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 0.031 0.032 0.034 0.035 0.036 0.037 0.038 0.038 0.037 0.038 0.039 0.039 0.038 0.038 0.038 0.038 0.039 0.038 0.038 0.036 0.035 0.036 0.035 0.035 0.036 0.036 0.037 0.037 0.035 0.035 0.034 0.033 0.033 

5220280 São Patrício 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 

5220405 São Simão 0.029 0.029 0.029 0.030 0.030 0.030 0.030 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.029 0.028 0.028 0.028 0.029 0.029 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.027 0.026 0.026 0.025 0.026 0.026 0.026 

5220454 Senador Canedo 0.014 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.011 0.011 0.011 0.011 

5220504 Serranópolis 0.190 0.209 0.228 0.228 0.247 0.285 0.285 0.323 0.351 0.361 0.361 0.380 0.380 0.380 0.380 0.380 0.389 0.389 0.408 0.380 0.351 0.351 0.351 0.351 0.351 0.351 0.351 0.351 0.351 0.351 0.351 0.351 0.342 

5220603 Silvânia 0.139 0.142 0.146 0.152 0.154 0.154 0.154 0.154 0.155 0.160 0.160 0.162 0.162 0.162 0.162 0.158 0.160 0.155 0.141 0.131 0.125 0.123 0.125 0.125 0.123 0.121 0.116 0.113 0.113 0.108 0.110 0.108 0.108 

5220686 Simolândia 0.010 0.010 0.010 0.010 0.011 0.011 0.012 0.013 0.014 0.014 0.015 0.015 0.015 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.019 0.020 0.021 0.021 0.021 0.021 0.022 0.022 0.022 0.024 0.022 0.022 0.022 0.022 

5220702 Sítio d'Abadia 0.028 0.030 0.032 0.032 0.033 0.033 0.033 0.033 0.035 0.037 0.037 0.037 0.038 0.040 0.040 0.042 0.043 0.047 0.045 0.045 0.047 0.047 0.049 0.052 0.052 0.050 0.057 0.062 0.060 0.059 0.059 0.059 0.059 

5221007 Taquaral de Goiás 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.015 0.015 0.016 0.016 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 

5221080 Teresina de Goiás 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.008 0.009 0.009 0.009 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.011 0.011 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 

5221197 Terezópolis de Goiás 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5221304 Três Ranchos 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.015 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.015 0.015 

5221403 Trindade 0.050 0.050 0.054 0.054 0.054 0.054 0.054 0.054 0.053 0.053 0.053 0.054 0.054 0.054 0.054 0.053 0.054 0.053 0.054 0.056 0.056 0.054 0.053 0.052 0.050 0.050 0.052 0.052 0.052 0.052 0.052 0.048 0.048 
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5221452 Trombas 0.024 0.029 0.030 0.030 0.032 0.033 0.033 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.035 0.038 0.036 0.038 0.038 0.038 0.039 0.039 0.039 0.039 0.040 0.041 0.041 0.042 0.044 0.045 0.045 0.044 0.044 0.044 0.042 

5221502 Turvânia 0.043 0.044 0.044 0.044 0.044 0.045 0.044 0.043 0.043 0.043 0.041 0.041 0.041 0.042 0.041 0.041 0.041 0.042 0.041 0.040 0.039 0.040 0.041 0.042 0.041 0.041 0.040 0.040 0.034 0.030 0.029 0.029 0.029 

5221551 Turvelândia 0.056 0.055 0.053 0.050 0.047 0.044 0.045 0.042 0.037 0.037 0.034 0.034 0.033 0.031 0.031 0.029 0.028 0.029 0.028 0.026 0.025 0.026 0.027 0.026 0.028 0.025 0.022 0.021 0.020 0.020 0.020 0.021 0.019 

5221577 Uirapuru 0.013 0.019 0.025 0.029 0.031 0.033 0.033 0.039 0.048 0.048 0.048 0.054 0.054 0.058 0.058 0.062 0.067 0.069 0.071 0.071 0.077 0.079 0.079 0.079 0.079 0.077 0.077 0.077 0.075 0.075 0.075 0.075 0.075 

5221601 Uruaçu 0.074 0.077 0.083 0.088 0.094 0.092 0.094 0.094 0.101 0.103 0.107 0.109 0.114 0.114 0.114 0.114 0.116 0.116 0.114 0.112 0.107 0.107 0.107 0.098 0.096 0.096 0.094 0.094 0.085 0.081 0.079 0.079 0.081 

5221700 Uruana 0.040 0.042 0.042 0.041 0.042 0.043 0.042 0.043 0.042 0.042 0.040 0.040 0.040 0.041 0.042 0.043 0.043 0.043 0.042 0.039 0.038 0.038 0.039 0.039 0.038 0.038 0.036 0.035 0.033 0.032 0.033 0.033 0.035 

5221809 Urutaí 0.033 0.036 0.038 0.038 0.040 0.043 0.044 0.044 0.045 0.045 0.045 0.045 0.045 0.045 0.046 0.046 0.047 0.048 0.048 0.048 0.047 0.046 0.046 0.046 0.044 0.043 0.043 0.043 0.040 0.040 0.039 0.039 0.038 

5221858 Valparaíso de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5221908 Varjão 0.028 0.030 0.030 0.030 0.031 0.031 0.032 0.033 0.034 0.035 0.035 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.036 0.035 0.035 0.035 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.038 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 

5222005 Vianópolis 0.050 0.054 0.055 0.057 0.061 0.063 0.065 0.065 0.066 0.068 0.068 0.069 0.070 0.071 0.070 0.070 0.070 0.067 0.063 0.059 0.059 0.059 0.056 0.056 0.056 0.054 0.053 0.049 0.047 0.047 0.047 0.044 0.045 

5222054 Vicentinópolis 0.044 0.043 0.043 0.044 0.039 0.034 0.034 0.033 0.033 0.033 0.033 0.031 0.033 0.033 0.029 0.027 0.025 0.026 0.026 0.024 0.023 0.023 0.024 0.023 0.023 0.023 0.023 0.022 0.021 0.021 0.021 0.021 0.019 

5222203 Vila Boa 0.028 0.032 0.032 0.032 0.033 0.035 0.039 0.042 0.042 0.046 0.046 0.046 0.046 0.051 0.055 0.055 0.055 0.062 0.063 0.063 0.065 0.063 0.065 0.063 0.063 0.062 0.062 0.062 0.063 0.060 0.060 0.060 0.060 

5222302 Vila Propício 0.094 0.101 0.103 0.106 0.113 0.113 0.114 0.114 0.116 0.114 0.113 0.113 0.111 0.116 0.113 0.111 0.103 0.101 0.099 0.094 0.093 0.093 0.091 0.088 0.086 0.082 0.079 0.072 0.071 0.067 0.066 0.062 0.062 

 

 

S12. Área de agricultura annual nos municípios - Mha 

Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200100 Abadiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.004 0.007 0.008 0.008 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.010 0.011 

5200134 Acreúna 0.026 0.025 0.025 0.031 0.033 0.034 0.030 0.028 0.030 0.027 0.029 0.037 0.037 0.037 0.039 0.040 0.043 0.042 0.040 0.037 0.037 0.036 0.034 0.033 0.030 0.028 0.033 0.035 0.034 0.036 0.031 0.030 0.033 

5200159 Adelândia 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5200175 Água Fria de Goiás 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.006 0.006 0.006 0.006 0.007 0.010 0.013 0.017 0.025 0.025 0.025 0.027 0.028 0.027 0.028 0.028 0.031 0.031 0.032 0.033 0.033 

5200209 Água Limpa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200258 Águas Lindas de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200308 Alexânia 0.004 0.004 0.005 0.004 0.004 0.005 0.002 0.001 0.004 0.003 0.005 0.004 0.005 0.005 0.003 0.003 0.002 0.001 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.006 0.008 0.009 0.009 0.010 0.010 

5200506 Aloândia 0.000 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5200555 Alto Horizonte 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 
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5200605 Alto Paraíso de Goiás 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.005 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.009 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.010 0.010 0.011 0.012 0.012 0.014 0.014 0.015 0.016 

5200803 Alvorada do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5200829 Amaralina 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5200852 Americano do Brasil 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5200902 Amorinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 

5201108 Anápolis 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.004 0.004 0.004 0.005 0.004 0.004 0.004 0.005 0.004 0.005 0.005 0.007 0.005 

5201207 Anhanguera 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201306 Anicuns 0.003 0.003 0.004 0.003 0.003 0.004 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.004 0.003 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 

5201405 Aparecida de Goiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201454 Aparecida do Rio Doce 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.004 

5201504 Aporé 0.005 0.005 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.005 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.005 0.005 0.005 0.000 0.005 0.015 0.005 0.010 0.015 0.015 

5201603 Araçu 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.000 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.002 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5201702 Aragarças 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5201801 Aragoiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202155 Araguapaz 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202353 Arenópolis 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.006 0.006 0.008 0.008 0.010 0.008 0.008 

5202502 Aruanã 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.009 0.014 0.014 0.014 0.009 0.009 

5202601 Aurilândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 

5202809 Avelinópolis 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5203104 Baliza 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.007 0.007 0.009 0.009 0.009 

5203203 Barro Alto 0.005 0.007 0.007 0.006 0.005 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.006 0.010 0.010 0.009 0.010 0.011 0.011 0.012 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 0.014 0.014 

5203302 Bela Vista de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.005 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.006 0.011 0.016 0.019 0.019 0.019 0.019 

5203401 Bom Jardim de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5203500 Bom Jesus de Goiás 0.055 0.056 0.054 0.055 0.061 0.063 0.061 0.056 0.051 0.051 0.051 0.049 0.054 0.055 0.059 0.063 0.072 0.076 0.081 0.079 0.074 0.072 0.066 0.062 0.059 0.059 0.059 0.051 0.047 0.043 0.045 0.047 0.049 

5203559 Bonfinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203575 Bonópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.006 0.006 0.008 0.008 0.008 
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5203609 Brazabrantes 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5203807 Britânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 

5203906 Buriti Alegre 0.003 0.005 0.008 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.003 0.001 0.003 0.005 0.005 0.004 0.003 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.005 0.005 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5203939 Buriti de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203962 Buritinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204003 Cabeceiras 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 0.005 0.005 0.005 0.007 0.007 0.007 0.007 0.008 0.008 0.008 0.009 0.010 0.010 0.012 0.012 0.014 0.014 0.012 0.012 0.012 0.014 0.016 0.020 0.020 0.021 0.023 0.026 0.026 

5204102 Cachoeira Alta 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204201 Cachoeira de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 

5204250 Cachoeira Dourada 0.006 0.007 0.007 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.007 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.010 0.010 0.012 0.013 0.016 0.016 0.016 0.015 0.012 0.011 0.011 0.011 0.009 0.006 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 

5204300 Caçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.008 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.019 

5204409 Caiapônia 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.020 0.020 0.020 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.030 0.040 0.040 0.050 0.059 0.059 0.059 0.069 0.069 0.069 0.069 

5204508 Caldas Novas 0.002 0.003 0.003 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.002 0.006 0.006 0.007 0.009 0.010 0.009 0.011 0.014 0.017 0.019 0.025 0.026 0.026 0.029 0.029 0.029 

5204557 Caldazinha 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204607 Campestre de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 

5204656 Campinaçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 

5204706 Campinorte 0.001 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.005 0.005 0.006 0.008 0.009 0.009 0.010 0.010 0.012 0.013 0.013 0.014 0.014 0.015 0.016 0.018 0.020 0.019 

5204805 Campo Alegre de Goiás 0.003 0.003 0.003 0.008 0.008 0.009 0.011 0.012 0.012 0.012 0.012 0.011 0.011 0.011 0.009 0.011 0.012 0.012 0.017 0.020 0.023 0.025 0.025 0.026 0.023 0.026 0.026 0.026 0.028 0.028 0.029 0.031 0.031 

5204854 Campo Limpo de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5204904 Campos Belos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204953 Campos Verdes 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 

5205000 Carmo do Rio Verde 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5205059 Castelândia 0.003 0.003 0.003 0.004 0.006 0.007 0.007 0.006 0.005 0.006 0.006 0.007 0.008 0.008 0.008 0.008 0.007 0.006 0.008 0.009 0.009 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.006 0.006 0.005 0.006 

5205109 Catalão 0.000 0.000 0.003 0.005 0.005 0.005 0.005 0.008 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.008 0.008 0.008 0.010 0.016 0.023 0.029 0.031 0.031 0.042 0.039 0.042 0.047 0.047 0.047 0.052 0.057 0.062 0.062 

5205208 Caturaí 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205307 Cavalcante 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 

5205406 Ceres 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5205455 Cezarina 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.004 0.006 0.007 0.007 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.007 0.007 0.008 0.008 0.008 

5205471 Chapadão do Céu 0.037 0.037 0.037 0.043 0.043 0.048 0.048 0.050 0.054 0.059 0.065 0.067 0.067 0.067 0.070 0.067 0.067 0.070 0.078 0.096 0.104 0.104 0.102 0.104 0.085 0.076 0.065 0.057 0.054 0.052 0.050 0.052 0.054 

5205497 Cidade Ocidental 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.003 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 

5205513 Cocalzinho de Goiás 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.005 0.003 0.003 0.003 0.005 0.006 0.008 0.008 0.006 0.006 0.006 0.005 0.006 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.008 

5205521 Colinas do Sul 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205703 Córrego do Ouro 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205802 Corumbá de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.007 0.007 0.008 0.009 0.012 0.012 

5205901 Corumbaíba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.007 0.007 0.007 

5206206 Cristalina 0.015 0.027 0.031 0.042 0.054 0.054 0.050 0.050 0.050 0.054 0.058 0.058 0.069 0.073 0.077 0.084 0.084 0.092 0.123 0.146 0.161 0.165 0.154 0.154 0.154 0.173 0.184 0.184 0.184 0.188 0.196 0.196 0.200 

5206305 Cristianópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 

5206404 Crixás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206503 Cromínia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5206602 Cumari 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5206701 Damianópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206800 Damolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206909 Davinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5207105 Diorama 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207253 Doverlândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.011 0.011 0.011 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 0.022 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 

5207352 Edealina 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.003 0.003 0.004 0.003 0.003 0.005 0.004 0.004 0.004 0.003 0.005 0.005 0.007 0.006 0.005 0.005 0.006 0.009 0.009 0.010 0.011 0.014 0.016 0.019 0.021 0.020 0.021 

5207402 Edéia 0.026 0.029 0.030 0.031 0.038 0.040 0.042 0.041 0.045 0.042 0.044 0.050 0.044 0.045 0.050 0.053 0.056 0.054 0.057 0.057 0.061 0.060 0.061 0.049 0.046 0.047 0.047 0.044 0.037 0.033 0.028 0.028 0.028 

5207501 Estrela do Norte 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5207535 Faina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.000 0.000 0.000 

5207600 Fazenda Nova 0.000 0.000 0.002 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207808 Firminópolis 0.002 0.001 0.003 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5207907 Flores de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5208004 Formosa 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.007 0.007 0.007 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 
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5208103 Formoso 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 

5208152 Gameleira de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.003 0.004 0.006 0.006 0.008 0.008 0.011 0.012 0.013 0.014 0.018 0.018 0.019 0.019 0.020 0.022 0.023 0.025 0.026 

5208301 Divinópolis de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208400 Goianápolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 

5208509 Goiandira 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208608 Goianésia 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

5208707 Goiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 

5208806 Goianira 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 

5208905 Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.005 0.005 0.010 0.010 0.010 0.010 

5209101 Goiatuba 0.067 0.071 0.073 0.071 0.078 0.078 0.073 0.067 0.067 0.065 0.076 0.073 0.078 0.085 0.085 0.091 0.087 0.085 0.087 0.087 0.091 0.082 0.080 0.078 0.073 0.067 0.067 0.062 0.053 0.053 0.056 0.056 0.053 

5209150 Gouvelândia 0.009 0.009 0.009 0.008 0.012 0.012 0.010 0.006 0.006 0.006 0.007 0.009 0.010 0.013 0.015 0.020 0.023 0.021 0.021 0.019 0.017 0.015 0.006 0.005 0.005 0.006 0.008 0.009 0.009 0.010 0.009 0.008 0.008 

5209200 Guapó 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5209291 Guaraíta 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209408 Guarani de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209457 Guarinos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209606 Heitoraí 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.002 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5209705 Hidrolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 

5209804 Hidrolina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5209903 Iaciara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.000 0.004 0.004 

5209937 Inaciolândia 0.009 0.009 0.008 0.006 0.007 0.009 0.008 0.007 0.006 0.005 0.006 0.007 0.009 0.010 0.013 0.017 0.020 0.019 0.020 0.022 0.022 0.021 0.019 0.018 0.019 0.017 0.015 0.013 0.013 0.014 0.013 0.013 0.014 

5209952 Indiara 0.004 0.003 0.004 0.006 0.008 0.008 0.007 0.008 0.010 0.007 0.008 0.010 0.010 0.010 0.008 0.009 0.013 0.013 0.014 0.018 0.019 0.020 0.017 0.014 0.013 0.013 0.013 0.013 0.018 0.022 0.020 0.020 0.021 

5210000 Inhumas 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.005 0.004 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.002 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.000 

5210109 Ipameri 0.003 0.006 0.006 0.006 0.012 0.012 0.009 0.003 0.006 0.009 0.006 0.006 0.012 0.012 0.012 0.015 0.009 0.009 0.020 0.038 0.038 0.038 0.038 0.032 0.029 0.026 0.035 0.035 0.041 0.041 0.044 0.044 0.047 

5210158 Ipiranga de Goiás 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.002 0.003 0.002 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 

5210208 Iporá 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.002 0.002 0.004 0.004 

5210307 Israelândia 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 
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5210406 Itaberaí 0.011 0.009 0.009 0.013 0.013 0.013 0.011 0.017 0.017 0.020 0.024 0.018 0.015 0.013 0.011 0.017 0.020 0.015 0.011 0.017 0.015 0.011 0.011 0.013 0.017 0.017 0.015 0.015 0.018 0.020 0.020 0.018 0.020 

5210562 Itaguari 0.002 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.002 0.002 0.001 0.002 0.001 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.002 0.001 0.001 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 

5210604 Itaguaru 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.001 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 

5210802 Itajá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.004 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210901 Itapaci 0.002 0.003 0.003 0.003 0.006 0.005 0.006 0.005 0.007 0.007 0.003 0.003 0.003 0.005 0.005 0.006 0.007 0.007 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.004 0.005 0.006 0.006 0.004 0.003 0.003 0.004 0.005 0.008 

5211008 Itapirapuã 0.000 0.000 0.004 0.004 0.004 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5211206 Itapuranga 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211305 Itarumã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.013 0.013 0.013 0.013 0.006 0.006 0.006 0.006 0.013 0.013 0.006 0.000 0.006 0.006 0.006 0.013 0.013 0.032 

5211404 Itauçu 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.003 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5211503 Itumbiara 0.031 0.030 0.031 0.031 0.045 0.052 0.055 0.056 0.048 0.042 0.047 0.048 0.053 0.053 0.053 0.059 0.064 0.067 0.080 0.081 0.078 0.070 0.073 0.064 0.062 0.058 0.055 0.055 0.055 0.061 0.062 0.064 0.066 

5211602 Ivolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5211701 Jandaia 0.004 0.004 0.002 0.003 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.004 0.005 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.007 0.009 0.009 0.008 0.009 

5211800 Jaraguá 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.006 0.006 0.003 0.003 0.003 0.006 0.009 0.006 0.003 0.003 0.009 0.009 0.009 0.009 0.013 0.009 0.006 

5211909 Jataí 0.037 0.043 0.043 0.043 0.043 0.048 0.048 0.043 0.043 0.037 0.037 0.037 0.032 0.032 0.032 0.037 0.048 0.053 0.059 0.112 0.128 0.122 0.101 0.096 0.080 0.080 0.074 0.090 0.128 0.133 0.133 0.144 0.138 

5212006 Jaupaci 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212055 Jesúpolis 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.001 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212105 Joviânia 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.005 0.006 0.006 0.007 0.007 0.010 0.009 0.007 0.008 0.007 0.007 0.008 0.009 0.011 0.011 0.013 0.013 0.012 

5212204 Jussara 0.000 0.000 0.008 0.008 0.008 0.008 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.023 0.015 0.008 0.008 0.000 0.000 0.000 0.008 0.008 0.015 0.015 0.023 0.023 0.023 

5212253 Lagoa Santa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212303 Leopoldo de Bulhões 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.005 

5212501 Luziânia 0.005 0.007 0.010 0.010 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.010 0.010 0.010 0.010 0.007 0.007 0.007 0.010 0.010 0.017 0.020 0.025 0.022 0.022 0.025 0.027 0.032 0.032 0.035 0.040 0.040 0.040 0.040 0.040 

5212600 Mairipotaba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5212709 Mambaí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5212808 Mara Rosa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5212907 Marzagão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.003 0.003 

5212956 Matrinchã 0.004 0.008 0.011 0.008 0.008 0.004 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 
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5213004 Maurilândia 0.008 0.008 0.007 0.010 0.013 0.013 0.012 0.011 0.010 0.010 0.011 0.011 0.013 0.013 0.014 0.015 0.015 0.014 0.011 0.012 0.011 0.011 0.011 0.008 0.008 0.008 0.009 0.008 0.008 0.009 0.010 0.009 0.008 

5213053 Mimoso de Goiás 0.003 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.004 0.005 0.004 0.005 0.006 0.009 0.009 0.010 0.011 

5213087 Minaçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 

5213103 Mineiros 0.031 0.031 0.037 0.037 0.037 0.037 0.043 0.043 0.043 0.050 0.050 0.050 0.050 0.056 0.056 0.056 0.062 0.068 0.074 0.087 0.093 0.093 0.099 0.099 0.093 0.093 0.093 0.093 0.099 0.105 0.081 0.112 0.112 

5213400 Moiporá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 

5213509 Monte Alegre de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213707 Montes Claros de Goiás 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.000 0.000 0.004 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.009 0.017 0.017 0.013 0.013 0.013 0.013 0.017 0.035 0.039 0.052 0.052 0.052 0.052 

5213756 Montividiu 0.036 0.040 0.043 0.047 0.047 0.051 0.049 0.047 0.055 0.062 0.062 0.055 0.049 0.051 0.057 0.053 0.055 0.057 0.070 0.077 0.092 0.090 0.089 0.081 0.074 0.074 0.075 0.083 0.092 0.100 0.106 0.107 0.109 

5213772 Montividiu do Norte 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5213806 Morrinhos 0.032 0.032 0.032 0.029 0.032 0.032 0.029 0.029 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.026 0.032 0.035 0.037 0.043 0.046 0.052 0.055 0.052 0.046 0.040 0.037 0.040 0.043 0.043 0.040 0.043 0.043 0.043 0.043 

5213855 Morro Agudo de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213905 Mossâmedes 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.003 0.003 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.004 0.003 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 

5214002 Mozarlândia 0.000 0.000 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214051 Mundo Novo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214101 Mutunópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214408 Nazário 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 

5214507 Nerópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 

5214606 Niquelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.018 0.018 0.018 0.018 0.024 0.024 0.024 0.029 0.029 0.029 0.035 0.059 0.065 0.065 0.053 0.053 

5214705 Nova América 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214804 Nova Aurora 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 

5214838 Nova Crixás 0.000 0.000 0.013 0.013 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.026 0.026 0.026 0.038 0.038 

5214861 Nova Glória 0.000 0.001 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.001 0.002 0.002 0.003 0.003 0.004 0.003 0.004 0.004 0.004 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214903 Nova Roma 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 

5215009 Nova Veneza 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215207 Novo Brasil 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5215231 Novo Gama 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 

5215256 Novo Planalto 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.006 0.006 0.006 

5215306 Orizona 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.002 0.004 0.005 0.005 0.009 0.009 0.009 0.005 0.009 0.016 0.018 0.018 0.021 0.021 0.023 0.023 0.023 0.023 0.028 0.032 0.035 0.037 

5215405 Ouro Verde de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215504 Ouvidor 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 

5215603 Padre Bernardo 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.007 0.007 0.007 0.009 0.009 0.007 0.007 0.007 0.004 0.004 0.007 0.007 0.018 0.020 0.020 0.020 0.022 0.029 0.033 0.033 0.037 0.042 0.042 0.042 0.042 

5215652 Palestina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.002 0.005 0.005 0.005 0.005 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.012 0.012 0.012 

5215702 Palmeiras de Goiás 0.005 0.005 0.003 0.005 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.008 0.008 0.006 0.009 0.006 0.008 0.009 0.008 0.006 0.013 0.013 0.011 0.013 0.016 0.011 0.009 0.011 0.013 0.016 0.020 0.025 0.028 0.028 0.028 

5215801 Palmelo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5215900 Palminópolis 0.003 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.006 0.006 0.007 0.007 

5216007 Panamá 0.006 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.008 0.008 0.009 0.009 0.008 0.012 0.013 0.013 0.013 0.012 0.010 0.011 0.010 0.011 0.010 0.010 0.008 0.009 0.009 0.010 

5216304 Paranaiguara 0.004 0.004 0.004 0.002 0.001 0.002 0.002 0.002 0.001 0.003 0.002 0.003 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.003 0.001 0.000 0.001 0.001 

5216403 Paraúna 0.023 0.020 0.028 0.025 0.023 0.025 0.023 0.020 0.023 0.028 0.028 0.025 0.025 0.028 0.028 0.037 0.054 0.059 0.062 0.071 0.085 0.088 0.076 0.065 0.059 0.059 0.059 0.071 0.071 0.073 0.076 0.082 0.082 

5216452 Perolândia 0.017 0.018 0.020 0.022 0.023 0.023 0.023 0.023 0.027 0.027 0.029 0.029 0.032 0.036 0.037 0.036 0.036 0.036 0.036 0.037 0.037 0.037 0.037 0.037 0.034 0.034 0.036 0.025 0.024 0.025 0.025 0.025 0.025 

5216809 Petrolina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5216908 Pilar de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217104 Piracanjuba 0.000 0.002 0.005 0.002 0.005 0.007 0.005 0.007 0.007 0.002 0.005 0.005 0.002 0.002 0.002 0.002 0.005 0.005 0.019 0.029 0.036 0.044 0.044 0.044 0.041 0.041 0.041 0.041 0.049 0.049 0.049 0.051 0.051 

5217203 Piranhas 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.004 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.000 0.000 0.004 0.007 0.011 0.011 0.015 0.019 0.015 

5217302 Pirenópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.005 0.003 0.005 0.008 0.008 0.005 0.005 0.005 

5217401 Pires do Rio 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.006 0.005 0.005 0.005 0.005 

5217609 Planaltina 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.004 0.005 0.006 0.004 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.006 0.006 0.010 0.010 0.011 0.013 0.013 0.014 0.019 0.021 0.023 0.029 0.030 0.030 0.030 0.031 

5217708 Pontalina 0.001 0.001 0.001 0.001 0.004 0.005 0.009 0.007 0.006 0.005 0.005 0.006 0.005 0.004 0.005 0.007 0.006 0.009 0.011 0.012 0.012 0.011 0.007 0.012 0.010 0.010 0.010 0.017 0.024 0.029 0.029 0.029 0.029 

5218003 Porangatu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.008 

5218052 Porteirão 0.018 0.018 0.018 0.019 0.020 0.022 0.023 0.023 0.024 0.023 0.023 0.026 0.028 0.028 0.029 0.033 0.034 0.036 0.037 0.035 0.034 0.033 0.029 0.027 0.025 0.023 0.022 0.021 0.021 0.022 0.020 0.016 0.015 

5218102 Portelândia 0.004 0.004 0.004 0.005 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.008 0.009 

5218300 Posse 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 
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5218391 Professor Jamil 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 

5218508 Quirinópolis 0.007 0.003 0.003 0.007 0.010 0.010 0.010 0.010 0.020 0.017 0.026 0.033 0.033 0.046 0.043 0.056 0.063 0.056 0.056 0.063 0.056 0.046 0.030 0.023 0.020 0.026 0.020 0.023 0.030 0.033 0.033 0.033 0.046 

5218607 Rialma 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 

5218706 Rianápolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5218789 Rio Quente 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218805 Rio Verde 0.096 0.096 0.090 0.096 0.109 0.109 0.103 0.109 0.090 0.103 0.103 0.116 0.129 0.129 0.109 0.116 0.116 0.122 0.154 0.199 0.193 0.231 0.219 0.193 0.186 0.193 0.206 0.231 0.270 0.296 0.296 0.289 0.308 

5218904 Rubiataba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219001 Sanclerlândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 0.001 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 

5219209 Santa Cruz de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.005 0.010 0.009 0.008 0.008 0.008 0.009 0.010 0.010 0.012 0.018 0.019 0.022 0.022 0.021 

5219258 Santa Fé de Goiás 0.007 0.007 0.007 0.007 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.002 0.000 0.000 0.002 0.004 0.007 0.007 

5219308 Santa Helena de Goiás 0.030 0.035 0.036 0.032 0.035 0.038 0.042 0.043 0.043 0.042 0.042 0.043 0.045 0.049 0.051 0.054 0.049 0.040 0.038 0.039 0.036 0.028 0.021 0.019 0.020 0.019 0.020 0.022 0.020 0.022 0.026 0.028 0.031 

5219357 Santa Isabel 0.001 0.002 0.002 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.003 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.007 

5219407 Santa Rita do Araguaia 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.005 0.007 0.007 0.007 0.007 0.009 0.009 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.009 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 0.003 0.003 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.006 0.006 0.002 0.002 0.002 0.003 0.006 0.007 0.007 0.007 0.007 0.010 0.011 0.013 0.011 0.013 0.011 0.013 0.011 0.011 0.013 0.016 0.016 0.017 0.017 0.017 

5219506 Santa Rosa de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219605 Santa Tereza de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219712 Santo Antônio da Barra 0.004 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.007 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.007 0.006 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.007 0.008 

5219738 Santo Antônio de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219803 São Domingos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.005 0.005 0.005 0.009 

5219902 São Francisco de Goiás 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.003 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.006 0.007 0.008 0.007 0.007 0.007 

5220009 São João d'Aliança 0.002 0.004 0.004 0.006 0.008 0.008 0.008 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.008 0.012 0.012 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.017 0.027 0.031 0.033 0.033 

5220058 São João da Paraúna 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.002 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.008 0.010 0.011 0.012 0.012 

5220108 São Luís de Montes Belos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 
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5220157 São Luiz do Norte 0.001 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.004 0.004 0.005 0.005 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.008 0.009 0.004 0.004 0.004 0.006 0.006 0.005 0.005 

5220207 São Miguel do Araguaia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.010 0.010 0.010 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.005 0.006 0.007 0.008 0.008 

5220280 São Patrício 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 

5220405 São Simão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.002 0.002 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 

5220454 Senador Canedo 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 

5220504 Serranópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 0.028 

5220603 Silvânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.005 0.008 0.013 0.029 0.039 0.049 0.049 0.045 0.044 0.044 0.044 0.047 0.049 0.049 0.053 0.052 0.053 0.052 

5220686 Simolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 

5220702 Sítio d'Abadia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.003 0.005 0.007 0.007 0.005 0.005 0.005 0.007 0.007 0.007 0.008 0.010 0.010 0.010 0.010 

5221007 Taquaral de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5221080 Teresina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221197 Terezópolis de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5221304 Três Ranchos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221403 Trindade 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.001 0.003 0.004 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.007 0.007 

5221452 Trombas 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 

5221502 Turvânia 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.004 0.003 0.003 0.004 0.005 0.004 0.003 0.005 0.005 0.005 0.005 0.003 0.003 0.003 0.004 0.005 0.005 0.011 0.015 0.017 0.016 0.016 

5221551 Turvelândia 0.007 0.008 0.008 0.009 0.014 0.018 0.017 0.015 0.020 0.020 0.023 0.022 0.023 0.024 0.024 0.026 0.023 0.024 0.026 0.027 0.028 0.028 0.026 0.024 0.019 0.020 0.021 0.020 0.020 0.019 0.019 0.018 0.018 

5221577 Uirapuru 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5221601 Uruaçu 0.000 0.000 0.000 0.002 0.004 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.006 0.006 0.011 0.011 0.009 0.011 0.011 0.011 0.009 0.007 0.015 0.018 0.020 0.020 0.022 

5221700 Uruana 0.001 0.000 0.001 0.002 0.002 0.001 0.002 0.002 0.003 0.003 0.005 0.005 0.005 0.004 0.003 0.002 0.003 0.003 0.003 0.005 0.006 0.004 0.003 0.003 0.004 0.004 0.005 0.006 0.008 0.008 0.006 0.006 0.005 

5221809 Urutaí 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.006 0.006 0.007 0.007 0.008 

5221858 Valparaíso de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221908 Varjão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5222005 Vianópolis 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.004 0.004 0.006 0.005 0.006 0.006 0.004 0.007 0.011 0.016 0.016 0.016 0.017 0.018 0.018 0.020 0.022 0.025 0.028 0.028 0.028 0.030 0.030 

5222054 Vicentinópolis 0.019 0.020 0.020 0.019 0.025 0.030 0.030 0.032 0.032 0.031 0.032 0.033 0.031 0.032 0.035 0.038 0.039 0.039 0.039 0.041 0.041 0.042 0.036 0.031 0.027 0.025 0.023 0.019 0.018 0.018 0.014 0.013 0.014 
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5222203 Vila Boa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.004 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.007 0.007 0.007 0.007 

5222302 Vila Propício 0.003 0.003 0.007 0.007 0.007 0.007 0.003 0.003 0.002 0.003 0.005 0.003 0.005 0.002 0.005 0.007 0.010 0.013 0.015 0.019 0.019 0.017 0.017 0.020 0.019 0.020 0.019 0.027 0.029 0.030 0.030 0.034 0.034 

 

S13. Área de cana-de-açúcar nos municípios - Mha 
Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200100 Abadiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200134 Acreúna 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.006 0.006 0.007 0.009 0.011 0.013 0.015 0.016 0.016 0.017 0.020 0.026 0.026 0.026 

5200159 Adelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200175 Água Fria de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200209 Água Limpa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200258 Águas Lindas de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200308 Alexânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5200506 Aloândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200555 Alto Horizonte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200605 Alto Paraíso de Goiás 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200803 Alvorada do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200829 Amaralina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200852 Americano do Brasil 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200902 Amorinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201108 Anápolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201207 Anhanguera 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201306 Anicuns 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.008 0.009 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.013 0.013 0.014 0.013 0.013 0.013 0.012 0.012 0.012 0.009 0.009 

5201405 Aparecida de Goiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201454 Aparecida do Rio Doce 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201504 Aporé 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.015 0.021 0.026 0.026 0.026 0.026 
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5201603 Araçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201702 Aragarças 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201801 Aragoiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202155 Araguapaz 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202353 Arenópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202502 Aruanã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202601 Aurilândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202809 Avelinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 

5203104 Baliza 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203203 Barro Alto 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 

5203302 Bela Vista de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203401 Bom Jardim de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203500 Bom Jesus de Goiás 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.005 0.005 0.007 0.011 0.012 0.015 0.019 0.024 0.025 0.029 0.039 0.045 0.048 0.048 0.048 0.048 

5203559 Bonfinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203575 Bonópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203609 Brazabrantes 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5203807 Britânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203906 Buriti Alegre 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5203939 Buriti de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203962 Buritinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204003 Cabeceiras 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204102 Cachoeira Alta 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5204201 Cachoeira de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 

5204250 Cachoeira Dourada 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.004 0.006 0.007 0.008 0.009 0.013 0.015 0.016 0.018 0.018 0.018 

5204300 Caçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.008 0.011 0.019 0.022 0.025 0.025 0.025 0.025 0.028 

5204409 Caiapônia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5204508 Caldas Novas 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204557 Caldazinha 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204607 Campestre de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204656 Campinaçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204706 Campinorte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 

5204805 Campo Alegre de Goiás 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.005 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 

5204854 Campo Limpo de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204904 Campos Belos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204953 Campos Verdes 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205000 Carmo do Rio Verde 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5205059 Castelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.003 0.004 0.006 0.007 0.007 0.007 0.008 0.007 

5205109 Catalão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205208 Caturaí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5205307 Cavalcante 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205406 Ceres 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205455 Cezarina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205471 Chapadão do Céu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.022 0.033 0.046 0.065 0.070 0.072 0.074 0.074 0.076 

5205497 Cidade Ocidental 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205513 Cocalzinho de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205521 Colinas do Sul 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205703 Córrego do Ouro 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205802 Corumbá de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205901 Corumbaíba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206206 Cristalina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206305 Cristianópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206404 Crixás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 



 

152 

 

5206503 Cromínia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206602 Cumari 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206701 Damianópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206800 Damolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206909 Davinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207105 Diorama 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207253 Doverlândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207352 Edealina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207402 Edéia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.015 0.022 0.023 0.028 0.033 0.042 0.048 0.054 0.054 0.054 

5207501 Estrela do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207535 Faina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207600 Fazenda Nova 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207808 Firminópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207907 Flores de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208004 Formosa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208103 Formoso 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208152 Gameleira de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208301 Divinópolis de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208400 Goianápolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208509 Goiandira 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208608 Goianésia 0.013 0.013 0.015 0.015 0.015 0.015 0.015 0.016 0.016 0.016 0.019 0.019 0.019 0.021 0.022 0.022 0.022 0.021 0.021 0.021 0.021 0.021 0.022 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 0.024 

5208707 Goiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 

5208806 Goianira 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208905 Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209101 Goiatuba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.004 0.004 0.007 0.007 0.011 0.013 0.013 0.013 0.013 0.020 0.020 0.020 0.027 0.027 0.031 0.038 0.045 0.047 0.051 0.056 0.065 0.073 0.073 0.073 0.076 0.078 

5209150 Gouvelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.003 0.015 0.019 0.023 0.022 0.023 0.028 0.030 0.030 0.032 0.032 0.032 



 

153 

 

5209200 Guapó 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209291 Guaraíta 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209408 Guarani de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209457 Guarinos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209606 Heitoraí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209705 Hidrolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209804 Hidrolina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 

5209903 Iaciara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209937 Inaciolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.004 0.006 0.009 0.010 0.012 0.013 0.014 0.016 0.017 0.017 

5209952 Indiara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 

5210000 Inhumas 0.005 0.005 0.005 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.007 0.007 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.010 0.010 0.010 0.009 0.009 0.009 0.009 0.008 0.008 0.008 

5210109 Ipameri 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210158 Ipiranga de Goiás 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.004 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5210208 Iporá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210307 Israelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210406 Itaberaí 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.006 0.006 0.006 0.007 0.007 0.007 0.006 0.006 0.006 0.006 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5210562 Itaguari 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210604 Itaguaru 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 

5210802 Itajá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5210901 Itapaci 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.004 0.004 0.004 0.005 0.010 0.010 0.010 0.012 0.013 0.014 0.016 0.014 0.011 0.011 0.012 

5211008 Itapirapuã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211206 Itapuranga 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.002 0.002 

5211305 Itarumã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.006 0.006 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.032 0.051 0.051 0.051 0.051 

5211404 Itauçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5211503 Itumbiara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.003 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.009 0.009 0.019 0.031 0.033 0.037 0.042 0.044 0.047 0.047 0.045 0.045 

5211602 Ivolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5211701 Jandaia 0.006 0.008 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.010 0.010 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.015 0.015 0.015 0.014 0.015 0.015 0.015 

5211800 Jaraguá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211909 Jataí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.005 0.011 0.016 0.027 0.048 0.048 0.053 0.053 0.053 0.048 0.053 

5212006 Jaupaci 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212055 Jesúpolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212105 Joviânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.003 

5212204 Jussara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212253 Lagoa Santa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212303 Leopoldo de Bulhões 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212501 Luziânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212600 Mairipotaba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212709 Mambaí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212808 Mara Rosa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212907 Marzagão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212956 Matrinchã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213004 Maurilândia 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.005 0.005 0.006 0.007 0.008 0.009 0.011 0.011 0.012 0.012 0.013 0.015 0.015 0.016 0.016 0.017 0.019 0.019 0.020 0.020 0.022 0.022 0.021 0.021 0.022 0.023 

5213053 Mimoso de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 

5213087 Minaçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213103 Mineiros 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.019 0.025 0.025 0.037 0.043 0.043 0.062 0.050 0.050 

5213400 Moiporá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213509 Monte Alegre de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213707 Montes Claros de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213756 Montividiu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.008 0.009 0.015 0.015 0.015 0.015 0.009 0.006 0.006 0.006 

5213772 Montividiu do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213806 Morrinhos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.009 0.009 0.009 0.009 0.012 0.017 0.017 0.017 0.017 0.017 

5213855 Morro Agudo de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5213905 Mossâmedes 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5214002 Mozarlândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214051 Mundo Novo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214101 Mutunópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214408 Nazário 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 

5214507 Nerópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214606 Niquelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214705 Nova América 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214804 Nova Aurora 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214838 Nova Crixás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214861 Nova Glória 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.004 0.004 0.006 0.010 0.012 0.012 0.012 0.012 0.013 0.013 0.013 0.013 0.013 0.014 0.014 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214903 Nova Roma 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215009 Nova Veneza 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215207 Novo Brasil 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215231 Novo Gama 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215256 Novo Planalto 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215306 Orizona 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215405 Ouro Verde de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215504 Ouvidor 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215603 Padre Bernardo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215652 Palestina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215702 Palmeiras de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215801 Palmelo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215900 Palminópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5216007 Panamá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.003 0.003 0.004 0.006 0.009 0.009 0.009 0.009 
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5216304 Paranaiguara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.010 0.012 0.014 0.021 0.027 0.028 0.031 0.033 0.033 0.033 

5216403 Paraúna 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.017 0.017 0.017 0.023 0.028 0.037 0.037 0.034 0.037 0.037 

5216452 Perolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.004 0.004 0.004 0.017 0.023 0.025 0.026 0.028 0.028 

5216809 Petrolina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5216908 Pilar de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217104 Piracanjuba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217203 Piranhas 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217302 Pirenópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217401 Pires do Rio 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217609 Planaltina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217708 Pontalina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 0.004 0.005 0.005 0.002 0.002 0.002 0.002 

5218003 Porangatu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218052 Porteirão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.005 0.007 0.008 0.011 0.017 0.020 0.023 0.024 0.026 0.026 0.025 0.028 0.031 0.033 

5218102 Portelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218300 Posse 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218391 Professor Jamil 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218508 Quirinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.003 0.013 0.026 0.043 0.063 0.066 0.083 0.093 0.096 0.096 0.096 0.099 0.103 

5218607 Rialma 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.003 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5218706 Rianápolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 

5218789 Rio Quente 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218805 Rio Verde 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.013 0.013 0.013 0.013 0.019 0.032 0.026 0.026 0.032 0.039 0.039 0.051 0.058 0.064 0.071 0.071 0.071 0.064 

5218904 Rubiataba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5219001 Sanclerlândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219209 Santa Cruz de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219258 Santa Fé de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5219308 Santa Helena de Goiás 0.014 0.015 0.015 0.017 0.019 0.019 0.019 0.020 0.021 0.020 0.021 0.023 0.023 0.023 0.024 0.024 0.029 0.036 0.038 0.039 0.042 0.051 0.061 0.063 0.064 0.065 0.065 0.065 0.066 0.067 0.063 0.061 0.060 

5219357 Santa Isabel 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.004 0.005 0.005 0.005 0.007 0.008 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5219407 Santa Rita do Araguaia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219506 Santa Rosa de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219605 Santa Tereza de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219712 Santo Antônio da Barra 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5219738 Santo Antônio de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219803 São Domingos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219902 São Francisco de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220009 São João d'Aliança 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220058 São João da Paraúna 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220108 São Luís de Montes Belos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220157 São Luiz do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.005 0.005 0.006 0.007 0.008 0.010 0.010 0.018 0.021 0.024 0.024 0.025 0.026 0.026 

5220207 São Miguel do Araguaia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220280 São Patrício 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5220405 São Simão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.004 0.005 0.006 0.006 0.006 0.006 

5220454 Senador Canedo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220504 Serranópolis 0.000 0.009 0.009 0.009 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 0.019 

5220603 Silvânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220686 Simolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220702 Sítio d'Abadia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221007 Taquaral de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5221080 Teresina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221197 Terezópolis de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221304 Três Ranchos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221403 Trindade 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5221452 Trombas 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221502 Turvânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221551 Turvelândia 0.016 0.016 0.018 0.019 0.018 0.018 0.018 0.022 0.022 0.023 0.023 0.024 0.024 0.024 0.025 0.024 0.028 0.027 0.027 0.027 0.028 0.027 0.028 0.031 0.034 0.036 0.037 0.039 0.039 0.041 0.041 0.042 0.043 

5221577 Uirapuru 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221601 Uruaçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.009 0.011 0.011 0.013 0.015 0.015 0.015 0.017 0.017 0.015 

5221700 Uruana 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5221809 Urutaí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221858 Valparaíso de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221908 Varjão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5222005 Vianópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5222054 Vicentinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.004 0.011 0.015 0.016 0.019 0.024 0.025 0.026 0.029 0.030 0.032 

5222203 Vila Boa 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5222302 Vila Propício 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.003 0.003 0.003 0.003 0.005 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.012 0.012 0.012 0.013 0.015 0.017 0.019 0.020 0.022 0.022 0.025 0.025 0.025 0.027 0.029 0.029 0.029 

 

S14. Área de silvicultura nos municípios - Mha 
Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5200100 Abadiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.003 0.003 0.003 0.004 0.005 0.006 0.006 0.008 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5200134 Acreúna 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200159 Adelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200175 Água Fria de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5200209 Água Limpa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5200258 Águas Lindas de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200308 Alexânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5200506 Aloândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200555 Alto Horizonte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200605 Alto Paraíso de Goiás 0.004 0.006 0.006 0.006 0.005 0.005 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5200803 Alvorada do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200829 Amaralina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200852 Americano do Brasil 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5200902 Amorinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201108 Anápolis 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.004 0.005 0.005 0.005 0.007 0.007 0.008 0.007 0.007 

5201207 Anhanguera 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201306 Anicuns 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5201405 Aparecida de Goiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201454 Aparecida do Rio Doce 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5201504 Aporé 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201603 Araçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201702 Aragarças 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5201801 Aragoiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 

5202155 Araguapaz 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202353 Arenópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202502 Aruanã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5202601 Aurilândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 

5202809 Avelinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203104 Baliza 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5203203 Barro Alto 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5203302 Bela Vista de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5203401 Bom Jardim de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203500 Bom Jesus de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203559 Bonfinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203575 Bonópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203609 Brazabrantes 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203807 Britânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203906 Buriti Alegre 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203939 Buriti de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5203962 Buritinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204003 Cabeceiras 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204102 Cachoeira Alta 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204201 Cachoeira de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.002 0.002 0.002 

5204250 Cachoeira Dourada 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204300 Caçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204409 Caiapônia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204508 Caldas Novas 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5204557 Caldazinha 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204607 Campestre de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5204656 Campinaçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204706 Campinorte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204805 Campo Alegre de Goiás 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.011 0.012 0.012 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 0.014 

5204854 Campo Limpo de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5204904 Campos Belos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5204953 Campos Verdes 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205000 Carmo do Rio Verde 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205059 Castelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5205109 Catalão 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.008 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.010 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.016 0.013 0.016 0.016 0.016 0.016 

5205208 Caturaí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205307 Cavalcante 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205406 Ceres 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205455 Cezarina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205471 Chapadão do Céu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.007 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 

5205497 Cidade Ocidental 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5205513 Cocalzinho de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5205521 Colinas do Sul 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205703 Córrego do Ouro 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5205802 Corumbá de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5205901 Corumbaíba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206206 Cristalina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.008 0.008 0.008 0.008 0.012 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 0.027 

5206305 Cristianópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206404 Crixás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206503 Cromínia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206602 Cumari 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206701 Damianópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206800 Damolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5206909 Davinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207105 Diorama 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207253 Doverlândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207352 Edealina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207402 Edéia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207501 Estrela do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207535 Faina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5207600 Fazenda Nova 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207808 Firminópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5207907 Flores de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208004 Formosa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208103 Formoso 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208152 Gameleira de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.001 0.001 

5208301 Divinópolis de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208400 Goianápolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208509 Goiandira 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5208608 Goianésia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5208707 Goiânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5208806 Goianira 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5208905 Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209101 Goiatuba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209150 Gouvelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209200 Guapó 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5209291 Guaraíta 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209408 Guarani de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209457 Guarinos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209606 Heitoraí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209705 Hidrolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5209804 Hidrolina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209903 Iaciara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209937 Inaciolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5209952 Indiara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210000 Inhumas 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5210109 Ipameri 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.009 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 0.012 

5210158 Ipiranga de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210208 Iporá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210307 Israelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210406 Itaberaí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 0.006 

5210562 Itaguari 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210604 Itaguaru 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5210802 Itajá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5210901 Itapaci 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211008 Itapirapuã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211206 Itapuranga 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211305 Itarumã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211404 Itauçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5211503 Itumbiara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 

5211602 Ivolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211701 Jandaia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211800 Jaraguá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5211909 Jataí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.005 0.005 0.011 0.011 0.011 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 0.005 

5212006 Jaupaci 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5212055 Jesúpolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212105 Joviânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212204 Jussara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212253 Lagoa Santa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5212303 Leopoldo de Bulhões 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5212501 Luziânia 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5212600 Mairipotaba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5212709 Mambaí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212808 Mara Rosa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212907 Marzagão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5212956 Matrinchã 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213004 Maurilândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213053 Mimoso de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213087 Minaçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213103 Mineiros 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.006 0.006 0.012 0.012 0.012 

5213400 Moiporá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213509 Monte Alegre de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213707 Montes Claros de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213756 Montividiu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213772 Montividiu do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5213806 Morrinhos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213855 Morro Agudo de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5213905 Mossâmedes 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5214002 Mozarlândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214051 Mundo Novo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214101 Mutunópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214408 Nazário 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214507 Nerópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214606 Niquelândia 0.000 0.006 0.006 0.006 0.006 0.012 0.018 0.024 0.029 0.041 0.047 0.047 0.047 0.053 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.047 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.041 0.035 0.035 

5214705 Nova América 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214804 Nova Aurora 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214838 Nova Crixás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214861 Nova Glória 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5214879 Nova Iguaçu de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5214903 Nova Roma 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215009 Nova Veneza 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215207 Novo Brasil 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215231 Novo Gama 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215256 Novo Planalto 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215306 Orizona 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5215405 Ouro Verde de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215504 Ouvidor 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215603 Padre Bernardo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5215652 Palestina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215702 Palmeiras de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 

5215801 Palmelo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5215900 Palminópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5216007 Panamá 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5216304 Paranaiguara 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5216403 Paraúna 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5216452 Perolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5216809 Petrolina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5216908 Pilar de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217104 Piracanjuba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217203 Piranhas 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217302 Pirenópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5217401 Pires do Rio 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 

5217609 Planaltina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5217708 Pontalina 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5218003 Porangatu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218052 Porteirão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218102 Portelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218300 Posse 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218391 Professor Jamil 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218508 Quirinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218607 Rialma 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218706 Rianápolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218789 Rio Quente 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5218805 Rio Verde 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.006 0.006 0.006 0.006 0.013 0.013 0.019 0.026 0.032 0.032 0.032 0.032 0.039 0.039 0.039 0.039 

5218904 Rubiataba 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219001 Sanclerlândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219209 Santa Cruz de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.002 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219258 Santa Fé de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219308 Santa Helena de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219357 Santa Isabel 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219407 Santa Rita do Araguaia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.005 0.005 0.007 0.007 0.007 0.007 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219506 Santa Rosa de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219605 Santa Tereza de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219712 Santo Antônio da Barra 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219738 Santo Antônio de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5219803 São Domingos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 
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5219902 São Francisco de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220009 São João d'Aliança 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 

5220058 São João da Paraúna 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220108 São Luís de Montes Belos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220157 São Luiz do Norte 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220207 São Miguel do Araguaia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.010 0.010 0.010 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5220280 São Patrício 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220405 São Simão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220454 Senador Canedo 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5220504 Serranópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.009 0.019 

5220603 Silvânia 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.000 0.000 0.002 0.003 0.006 0.008 0.010 0.011 0.011 0.011 0.011 0.011 0.013 

5220686 Simolândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5220702 Sítio d'Abadia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221007 Taquaral de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 

5221080 Teresina de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221197 Terezópolis de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221304 Três Ranchos 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221403 Trindade 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 

5221452 Trombas 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221502 Turvânia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221551 Turvelândia 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221577 Uirapuru 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221601 Uruaçu 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221700 Uruana 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221809 Urutaí 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 
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5221858 Valparaíso de Goiás 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5221908 Varjão 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5222005 Vianópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.003 0.002 0.002 0.003 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.004 0.003 

5222054 Vicentinópolis 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5222203 Vila Boa 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 

5222302 Vila Propício 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.002 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.003 0.005 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 0.007 

 

S15. Margem de erro - estado - 95% de nível de confiança - Mha 

 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

Vegetação Nativa* 0.0236 0.0233 0.0229 0.0224 0.0219 0.0214 0.0210 0.0203 0.0196 0.0189 0.0185 0.0179 0.0175 0.0172 0.0169 0.0167 0.0161 0.0156 0.0149 0.0145 0.0141 0.0138 0.0136 0.0134 0.0132 0.0130 0.0128 0.0125 0.0123 0.0121 0.0116 0.0116 0.0116 

Pastagem 0.0242 0.0240 0.0238 0.0234 0.0231 0.0227 0.0223 0.0217 0.0212 0.0207 0.0204 0.0199 0.0196 0.0195 0.0192 0.0192 0.0190 0.0187 0.0185 0.0188 0.0189 0.0188 0.0187 0.0187 0.0187 0.0188 0.0189 0.0191 0.0198 0.0199 0.0198 0.0200 0.0201 

Agricultura anual 0.0078 0.0080 0.0085 0.0087 0.0088 0.0090 0.0090 0.0088 0.0092 0.0093 0.0093 0.0093 0.0094 0.0096 0.0094 0.0099 0.0102 0.0106 0.0112 0.0124 0.0128 0.0129 0.0127 0.0128 0.0127 0.0128 0.0131 0.0136 0.0147 0.0150 0.0151 0.0155 0.0157 

Cana-de-açúcar 0.0016 0.0023 0.0023 0.0023 0.0020 0.0020 0.0021 0.0019 0.0019 0.0022 0.0022 0.0023 0.0024 0.0025 0.0025 0.0028 0.0029 0.0029 0.0030 0.0033 0.0044 0.0045 0.0050 0.0059 0.0066 0.0069 0.0075 0.0082 0.0088 0.0091 0.0092 0.0091 0.0091 

Silvicultura 0.0013 0.0017 0.0017 0.0017 0.0017 0.0020 0.0022 0.0024 0.0027 0.0030 0.0031 0.0031 0.0031 0.0033 0.0031 0.0031 0.0031 0.0034 0.0034 0.0034 0.0034 0.0034 0.0038 0.0040 0.0048 0.0050 0.0051 0.0054 0.0054 0.0056 0.0059 0.0059 0.0061 

(*)As estimativas de vegetação nativa referem-se apenas á região abrangida pela máscara de uso antrópico.  

 

S16. Margem de erro das estimativas das proporções - estado - 95% de nível de confiança - % 

 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

Native Vegetation* 0.0997% 0.0985% 0.0967% 0.0947% 0.0925% 0.0905% 0.0888% 0.0858% 0.0828% 0.0799% 0.0783% 0.0755% 0.0737% 0.0725% 0.0715% 0.0704% 0.0681% 0.0660% 0.0630% 0.0612% 0.0597% 0.0584% 0.0576% 0.0568% 0.0556% 0.0548% 0.0541% 0.0527% 0.0518% 0.0509% 0.0491% 0.0488% 0.0488% 

Pasture 0.1024% 0.1015% 0.1005% 0.0990% 0.0974% 0.0958% 0.0944% 0.0916% 0.0894% 0.0873% 0.0862% 0.0842% 0.0828% 0.0823% 0.0812% 0.0813% 0.0801% 0.0791% 0.0779% 0.0796% 0.0800% 0.0793% 0.0788% 0.0791% 0.0790% 0.0792% 0.0798% 0.0807% 0.0836% 0.0839% 0.0837% 0.0843% 0.0848% 

Annual Crops 0.0328% 0.0336% 0.0360% 0.0369% 0.0374% 0.0382% 0.0378% 0.0373% 0.0387% 0.0392% 0.0395% 0.0393% 0.0398% 0.0405% 0.0399% 0.0417% 0.0432% 0.0447% 0.0472% 0.0525% 0.0541% 0.0546% 0.0537% 0.0540% 0.0535% 0.0543% 0.0553% 0.0574% 0.0620% 0.0635% 0.0639% 0.0653% 0.0664% 

Sugarcane 0.0067% 0.0098% 0.0098% 0.0098% 0.0083% 0.0085% 0.0090% 0.0080% 0.0081% 0.0093% 0.0095% 0.0099% 0.0102% 0.0104% 0.0105% 0.0116% 0.0122% 0.0124% 0.0127% 0.0141% 0.0187% 0.0191% 0.0212% 0.0247% 0.0278% 0.0292% 0.0318% 0.0345% 0.0372% 0.0383% 0.0390% 0.0384% 0.0384% 

Tree Plantation 0.0054% 0.0070% 0.0070% 0.0070% 0.0072% 0.0084% 0.0095% 0.0102% 0.0114% 0.0127% 0.0132% 0.0133% 0.0132% 0.0137% 0.0132% 0.0131% 0.0132% 0.0142% 0.0142% 0.0142% 0.0142% 0.0145% 0.0161% 0.0171% 0.0203% 0.0212% 0.0217% 0.0228% 0.0228% 0.0235% 0.0251% 0.0248% 0.0257% 

(*)As estimativas de vegetação nativa referem-se apenas á região abrangida pela máscara de uso antrópico. 

 

S17. Margem de erro das estimativas das proporções para a classe vegetação nativa* com 90% de nível de confiança - % - Municípios. (*)As estimativas de vegetação nativa referem-se apenas á região abrangida pela máscara de uso antrópico. 

Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 11.0% 10.8% 10.8% 10.0% 9.5% 8.9% 8.2% 7.5% 6.6% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 
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5200100 Abadiânia 6.4% 6.2% 6.2% 6.2% 5.9% 5.6% 5.6% 5.4% 5.2% 4.5% 4.5% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 3.5% 3.5% 3.5% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 

5200134 Acreúna 4.7% 4.5% 4.4% 4.2% 3.7% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5200159 Adelândia 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 

5200175 Água Fria de Goiás 7.1% 7.1% 7.1% 7.0% 7.0% 7.0% 6.9% 7.0% 6.9% 6.8% 6.6% 6.5% 6.2% 6.1% 5.9% 5.8% 5.6% 5.3% 5.0% 4.6% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5200209 Água Limpa 7.5% 7.5% 7.5% 6.8% 6.0% 6.0% 4.8% 4.8% 4.8% 4.0% 4.0% 4.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5200258 Águas Lindas de Goiás 12.2% 11.6% 9.8% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200308 Alexânia 5.1% 4.6% 4.6% 4.6% 4.0% 3.3% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 2.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200506 Aloândia 4.3% 4.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 

5200555 Alto Horizonte 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.4% 7.4% 7.4% 7.4% 7.4% 7.4% 7.4% 7.4% 7.5% 6.9% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.1% 6.1% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5200605 Alto Paraíso de Goiás 8.2% 8.2% 8.2% 8.3% 8.2% 8.1% 8.1% 8.1% 8.0% 7.9% 7.7% 7.7% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.4% 7.3% 7.3% 7.2% 7.0% 7.0% 7.0% 6.9% 6.7% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 

5200803 Alvorada do Norte 10.8% 10.8% 10.8% 11.1% 12.2% 12.2% 12.3% 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.4% 11.4% 

5200829 Amaralina 11.4% 11.4% 11.5% 11.9% 11.8% 11.8% 11.8% 11.7% 11.1% 11.1% 10.8% 10.1% 10.1% 10.1% 10.1% 10.1% 9.7% 9.2% 9.2% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5200852 Americano do Brasil 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 

5200902 Amorinópolis 11.1% 10.5% 9.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5201108 Anápolis 8.4% 7.7% 7.2% 7.2% 5.8% 5.4% 5.4% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 3.5% 2.6% 2.6% 2.6% 1.2% 1.2% 1.2% 1.2% 1.2% 1.2% 1.2% 1.2% 1.2% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201207 Anhanguera 7.3% 7.4% 7.4% 7.3% 6.6% 6.6% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.4% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201306 Anicuns 3.7% 2.7% 2.7% 2.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 

5201405 Aparecida de Goiânia 7.5% 7.5% 7.5% 6.6% 5.4% 5.4% 3.9% 3.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201454 Aparecida do Rio Doce 10.4% 9.4% 8.5% 6.5% 6.5% 6.5% 5.5% 5.5% 5.5% 4.3% 4.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201504 Aporé 8.5% 8.2% 8.2% 8.0% 6.9% 6.8% 6.8% 6.7% 6.1% 5.4% 5.3% 5.3% 4.5% 4.5% 4.5% 4.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 

5201603 Araçu 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5201702 Aragarças 10.0% 9.9% 9.3% 8.9% 8.9% 8.9% 9.0% 9.0% 8.5% 8.6% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 

5201801 Aragoiânia 6.6% 6.6% 5.6% 5.6% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 2.6% 1.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202155 Araguapaz 12.2% 12.2% 12.2% 11.9% 11.6% 11.1% 11.1% 10.5% 10.1% 9.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5202353 Arenópolis 11.4% 10.8% 10.5% 10.2% 9.8% 9.3% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5202502 Aruanã 6.7% 6.7% 6.6% 6.2% 6.1% 5.9% 5.8% 5.6% 5.6% 5.6% 5.5% 5.3% 5.3% 5.1% 4.9% 4.4% 4.0% 3.7% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 1.9% 1.9% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5202601 Aurilândia 7.3% 6.5% 6.5% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5202809 Avelinópolis 7.3% 7.3% 6.9% 6.4% 6.4% 5.8% 5.8% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 4.3% 4.3% 3.4% 1.5% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 

5203104 Baliza 5.7% 7.1% 7.2% 7.2% 7.2% 6.6% 6.6% 6.5% 6.3% 5.5% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.8% 4.8% 4.8% 4.6% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.6% 4.6% 4.6% 4.3% 4.3% 4.3% 

5203203 Barro Alto 6.1% 5.5% 5.5% 5.5% 5.4% 5.4% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 

5203302 Bela Vista de Goiás 4.6% 4.5% 4.5% 4.4% 4.4% 4.4% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.7% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.4% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 

5203401 Bom Jardim de Goiás 7.9% 8.0% 7.8% 7.6% 7.6% 7.5% 7.5% 7.5% 7.4% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 5.1% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 

5203500 Bom Jesus de Goiás 4.1% 4.1% 3.8% 3.8% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 

5203559 Bonfinópolis 8.1% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203575 Bonópolis 11.0% 11.2% 11.2% 10.8% 9.7% 9.7% 9.7% 9.2% 9.2% 9.2% 9.2% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5203609 Brazabrantes 4.4% 4.3% 3.6% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5203807 Britânia 9.1% 9.1% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5203906 Buriti Alegre 5.2% 5.2% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 

5203939 Buriti de Goiás 6.3% 6.3% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.5% 5.5% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 

5203962 Buritinópolis 6.8% 6.8% 6.9% 6.9% 6.8% 6.8% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.1% 6.1% 

5204003 Cabeceiras 6.6% 6.6% 6.4% 6.4% 6.2% 6.0% 5.8% 5.8% 5.7% 5.6% 5.3% 5.3% 5.2% 5.2% 5.1% 4.9% 4.7% 4.7% 4.6% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.0% 4.0% 4.0% 

5204102 Cachoeira Alta 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204201 Cachoeira de Goiás 10.6% 10.9% 10.9% 9.8% 9.0% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 4.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 

5204250 Cachoeira Dourada 3.2% 2.9% 2.5% 2.5% 2.5% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 

5204300 Caçu 5.4% 4.6% 3.6% 3.5% 2.8% 2.8% 2.8% 2.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.1% 1.1% 1.1% 1.1% 1.1% 1.1% 1.1% 1.1% 1.1% 1.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204409 Caiapônia 8.7% 8.7% 8.7% 8.6% 8.6% 8.4% 8.3% 8.1% 8.0% 8.0% 7.8% 6.9% 6.6% 6.6% 6.6% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 

5204508 Caldas Novas 6.7% 6.4% 6.2% 6.2% 6.1% 6.1% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.4% 5.4% 5.2% 5.0% 5.1% 4.8% 4.8% 4.6% 4.6% 4.3% 4.1% 4.1% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 

5204557 Caldazinha 6.5% 5.5% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5204607 Campestre de Goiás 6.5% 6.5% 5.6% 5.6% 4.3% 4.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5204656 Campinaçu 11.1% 11.2% 10.9% 11.0% 10.9% 10.9% 10.3% 10.0% 10.0% 9.6% 9.6% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.2% 9.2% 9.2% 8.6% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5204706 Campinorte 6.5% 5.6% 5.4% 4.8% 4.8% 4.4% 4.3% 4.3% 4.2% 4.2% 3.1% 2.8% 2.8% 2.8% 2.5% 2.3% 2.3% 2.3% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 
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5204805 Campo Alegre de Goiás 5.2% 5.2% 5.1% 5.1% 5.0% 4.9% 4.8% 4.9% 4.8% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.6% 4.6% 4.3% 4.3% 4.3% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.6% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 

5204854 Campo Limpo de Goiás 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5204904 Campos Belos 11.1% 11.1% 11.1% 11.3% 11.2% 10.9% 10.6% 10.6% 10.6% 10.8% 10.8% 10.8% 10.8% 10.5% 10.5% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.4% 9.4% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 8.5% 8.5% 8.5% 8.5% 8.5% 8.5% 8.5% 

5204953 Campos Verdes 8.2% 8.3% 8.2% 8.4% 8.4% 8.4% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.4% 5.6% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205000 Carmo do Rio Verde 2.7% 2.7% 2.7% 2.6% 2.6% 2.6% 2.5% 2.5% 2.5% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5205059 Castelândia 3.9% 3.7% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.5% 2.5% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 

5205109 Catalão 5.6% 5.4% 5.3% 5.1% 4.8% 4.4% 4.1% 4.1% 3.9% 3.9% 3.9% 3.7% 3.4% 3.4% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 2.7% 2.7% 2.2% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 

5205208 Caturaí 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205307 Cavalcante 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.1% 11.6% 11.4% 11.4% 11.4% 11.4% 11.4% 11.4% 10.8% 10.8% 10.8% 10.8% 10.8% 10.8% 10.8% 10.1% 10.1% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 

5205406 Ceres 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 

5205455 Cezarina 8.5% 8.1% 7.5% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 5.9% 5.0% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 3.6% 3.6% 3.7% 3.7% 3.7% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 

5205471 Chapadão do Céu 8.6% 8.6% 8.5% 8.1% 8.0% 7.5% 7.4% 7.1% 6.7% 6.3% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 

5205497 Cidade Ocidental 8.6% 8.4% 8.4% 8.1% 7.4% 6.0% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 

5205513 Cocalzinho de Goiás 9.8% 9.7% 9.7% 9.4% 9.0% 9.0% 8.6% 8.3% 8.0% 7.8% 7.4% 7.1% 6.7% 5.8% 5.8% 5.2% 5.2% 5.2% 3.8% 3.8% 2.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205521 Colinas do Sul 12.0% 12.0% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.4% 12.5% 12.6% 12.6% 12.5% 12.4% 12.4% 12.0% 12.0% 12.0% 11.8% 11.8% 11.3% 10.2% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 

5205703 Córrego do Ouro 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205802 Corumbá de Goiás 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.1% 4.6% 4.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 2.2% 2.2% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 

5205901 Corumbaíba 8.6% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5206206 Cristalina 7.8% 7.8% 7.8% 7.7% 7.2% 7.1% 7.1% 7.0% 7.0% 6.8% 6.8% 6.6% 6.3% 6.2% 6.2% 6.0% 5.7% 5.6% 5.3% 5.0% 4.4% 4.2% 4.2% 3.8% 3.2% 3.2% 2.5% 2.1% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 

5206305 Cristianópolis 7.2% 7.1% 7.1% 6.9% 6.5% 6.5% 6.7% 6.3% 6.3% 6.3% 6.1% 6.1% 5.6% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 4.7% 4.7% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 

5206404 Crixás 12.4% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.3% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.0% 10.6% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5206503 Cromínia 9.8% 9.8% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206602 Cumari 12.2% 12.2% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.3% 11.0% 10.6% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 8.1% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206701 Damianópolis 12.2% 12.2% 12.2% 12.1% 12.1% 11.9% 11.9% 11.6% 11.6% 11.6% 11.4% 11.1% 11.1% 10.8% 10.5% 10.1% 9.7% 9.7% 9.2% 9.2% 9.2% 8.6% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 

5206800 Damolândia 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5206909 Davinópolis 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5207105 Diorama 11.6% 11.6% 11.0% 11.0% 10.6% 10.6% 9.3% 9.3% 8.1% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5207253 Doverlândia 11.3% 12.4% 12.5% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.4% 12.0% 11.3% 11.3% 11.3% 10.6% 8.7% 8.7% 9.3% 9.3% 9.3% 8.1% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5207352 Edealina 5.9% 5.4% 5.0% 4.8% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.2% 4.2% 3.7% 3.7% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 

5207402 Edéia 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.7% 3.5% 3.2% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5207501 Estrela do Norte 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5207535 Faina 11.1% 10.8% 10.8% 10.8% 10.8% 9.7% 9.7% 9.7% 9.2% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5207600 Fazenda Nova 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5207808 Firminópolis 6.3% 6.3% 4.4% 4.4% 3.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5207907 Flores de Goiás 11.0% 11.0% 11.6% 11.8% 12.2% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.4% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.5% 12.4% 12.3% 12.3% 12.3% 12.0% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 

5208004 Formosa 12.4% 12.4% 12.0% 11.6% 11.6% 11.6% 11.3% 11.3% 11.3% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 

5208103 Formoso 12.0% 11.8% 11.8% 11.0% 10.6% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5208152 Gameleira de Goiás 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.2% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.5% 3.5% 3.5% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 2.9% 2.9% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.0% 2.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 

5208301 Divinópolis de Goiás 12.2% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.5% 12.5% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.1% 12.1% 11.9% 11.8% 11.8% 

5208400 Goianápolis 3.0% 3.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208509 Goiandira 11.1% 10.8% 10.5% 10.1% 9.7% 9.7% 9.2% 9.2% 8.6% 8.0% 8.0% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5208608 Goianésia 5.6% 4.9% 4.9% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 4.1% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 

5208707 Goiânia 7.0% 7.0% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 

5208806 Goianira 5.3% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 3.1% 3.1% 3.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208905 Goiás 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.0% 11.0% 10.6% 10.2% 9.8% 9.8% 9.3% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5209101 Goiatuba 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 1.8% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 1.8% 1.8% 1.8% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 1.8% 2.4% 2.4% 1.8% 0.8% 1.7% 

5209150 Gouvelândia 2.1% 1.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209200 Guapó 5.2% 5.2% 5.2% 3.9% 5.2% 5.2% 5.2% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 

5209291 Guaraíta 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5209408 Guarani de Goiás 12.4% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.6% 12.6% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.3% 12.2% 12.2% 12.0% 11.6% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 10.6% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 8.7% 8.7% 8.7% 

5209457 Guarinos 11.6% 11.4% 11.1% 11.1% 10.5% 10.5% 10.5% 10.5% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.2% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 
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5209606 Heitoraí 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209705 Hidrolândia 7.8% 7.8% 7.8% 7.8% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 6.3% 6.3% 5.2% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5209804 Hidrolina 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.0% 10.6% 10.2% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5209903 Iaciara 11.6% 11.8% 12.0% 12.0% 12.2% 12.3% 12.3% 12.5% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.4% 11.8% 11.6% 10.8% 10.8% 10.8% 10.5% 10.1% 10.1% 10.1% 10.1% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 

5209937 Inaciolândia 2.0% 2.0% 2.0% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 

5209952 Indiara 6.7% 6.5% 6.0% 5.8% 5.8% 5.7% 5.7% 5.3% 4.9% 4.2% 3.9% 3.9% 3.6% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 

5210000 Inhumas 2.6% 2.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 

5210109 Ipameri 7.7% 7.5% 7.3% 7.2% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 6.8% 6.6% 6.3% 6.3% 6.1% 6.1% 6.1% 5.8% 5.5% 5.3% 5.1% 5.1% 4.5% 4.5% 4.5% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 

5210158 Ipiranga de Goiás 3.9% 3.9% 3.9% 3.6% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 2.8% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 

5210208 Iporá 11.4% 11.1% 9.7% 9.2% 9.2% 9.2% 8.6% 8.6% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5210307 Israelândia 9.3% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210406 Itaberaí 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 2.4% 2.4% 2.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210562 Itaguari 4.9% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 3.0% 3.0% 3.0% 2.0% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 

5210604 Itaguaru 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210802 Itajá 11.3% 10.2% 10.2% 9.3% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210901 Itapaci 8.4% 8.2% 7.9% 7.9% 7.9% 7.6% 7.6% 7.6% 7.3% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.1% 6.1% 5.6% 5.6% 5.1% 5.1% 3.6% 3.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211008 Itapirapuã 12.2% 11.6% 11.0% 10.6% 10.2% 9.8% 9.3% 8.7% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5211206 Itapuranga 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5211305 Itarumã 9.9% 9.0% 8.0% 7.4% 6.7% 6.7% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211404 Itauçu 6.4% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211503 Itumbiara 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.5% 2.1% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 

5211602 Ivolândia 12.5% 12.3% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.3% 11.0% 11.0% 11.0% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5211701 Jandaia 6.1% 5.6% 5.0% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 

5211800 Jaraguá 9.3% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5211909 Jataí 7.2% 7.0% 6.7% 6.3% 5.5% 5.5% 5.5% 4.8% 4.8% 4.4% 4.2% 4.2% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.2% 4.0% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 2.9% 2.9% 

5212006 Jaupaci 10.6% 10.6% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5212055 Jesúpolis 10.2% 9.3% 8.7% 8.7% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212105 Joviânia 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 

5212204 Jussara 11.0% 10.6% 9.8% 9.8% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 

5212253 Lagoa Santa 10.2% 10.2% 8.7% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212303 Leopoldo de Bulhões 6.7% 6.4% 6.4% 6.0% 5.2% 4.9% 4.9% 5.2% 4.9% 4.9% 4.0% 4.0% 3.7% 3.7% 3.3% 3.3% 2.8% 2.8% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 

5212501 Luziânia 8.2% 8.1% 8.0% 7.9% 7.7% 7.5% 7.2% 7.0% 6.7% 6.6% 6.6% 6.2% 6.1% 5.7% 5.5% 5.2% 5.2% 5.0% 4.7% 4.2% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.0% 3.4% 3.0% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5212600 Mairipotaba 9.0% 7.5% 7.1% 7.1% 6.6% 6.6% 5.5% 5.5% 4.8% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 

5212709 Mambaí 11.5% 11.5% 11.8% 12.0% 12.0% 12.2% 12.4% 12.6% 12.6% 12.7% 12.7% 12.7% 12.7% 12.7% 12.6% 12.5% 12.2% 12.2% 12.0% 11.2% 10.8% 10.4% 10.0% 9.5% 8.9% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 

5212808 Mara Rosa 12.5% 12.4% 12.2% 12.0% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.0% 10.6% 10.6% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 8.7% 8.7% 7.3% 7.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5212907 Marzagão 12.2% 11.3% 11.0% 11.0% 9.8% 9.8% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 

5212956 Matrinchã 12.3% 12.5% 12.2% 11.8% 11.8% 11.0% 10.6% 10.2% 10.2% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5213004 Maurilândia 2.6% 2.6% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 

5213053 Mimoso de Goiás 10.3% 10.2% 10.2% 10.2% 10.1% 10.1% 9.9% 9.8% 9.7% 9.7% 9.3% 8.9% 8.7% 8.5% 8.5% 8.5% 8.1% 7.8% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.4% 

5213087 Minaçu 12.6% 12.5% 12.5% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.2% 12.0% 11.6% 11.6% 11.3% 10.6% 10.2% 9.8% 9.3% 9.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5213103 Mineiros 8.5% 8.5% 8.4% 8.3% 8.2% 8.1% 7.9% 7.5% 7.3% 6.8% 6.3% 6.1% 6.1% 5.9% 5.7% 5.5% 5.1% 5.1% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 5.1% 5.1% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 5.1% 5.1% 5.1% 

5213400 Moiporá 11.3% 11.3% 11.0% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.7% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5213509 Monte Alegre de Goiás 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.2% 12.2% 12.2% 11.8% 11.8% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.0% 11.0% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.2% 10.2% 

5213707 Montes Claros de Goiás 11.1% 10.9% 10.3% 10.1% 9.9% 9.2% 7.8% 6.9% 6.4% 5.1% 4.2% 4.2% 4.2% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213756 Montividiu 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 4.5% 4.5% 3.9% 3.9% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 

5213772 Montividiu do Norte 12.2% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.4% 12.3% 12.2% 12.0% 12.0% 11.0% 11.0% 11.0% 10.6% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213806 Morrinhos 6.4% 6.0% 5.7% 5.7% 6.0% 6.0% 5.7% 5.7% 5.5% 5.5% 4.6% 4.6% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.3% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 

5213855 Morro Agudo de Goiás 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213905 Mossâmedes 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5214002 Mozarlândia 11.1% 10.8% 10.5% 10.1% 10.1% 8.6% 7.3% 6.4% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5214051 Mundo Novo 12.2% 12.0% 11.8% 11.6% 10.6% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 
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5214101 Mutunópolis 12.4% 12.6% 12.6% 12.6% 12.4% 12.0% 11.8% 11.3% 11.0% 10.6% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214408 Nazário 8.8% 8.4% 8.0% 8.0% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.0% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 

5214507 Nerópolis 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5214606 Niquelândia 10.4% 10.4% 10.4% 10.4% 10.3% 10.1% 9.9% 9.7% 8.9% 8.6% 8.2% 7.6% 7.3% 6.9% 6.5% 6.1% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 

5214705 Nova América 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 

5214804 Nova Aurora 10.7% 10.7% 10.3% 10.0% 9.6% 9.6% 8.6% 8.6% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 

5214838 Nova Crixás 12.3% 12.3% 11.8% 11.3% 10.6% 10.6% 10.2% 9.8% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214861 Nova Glória 5.1% 4.9% 4.7% 4.7% 4.3% 4.3% 4.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.7% 3.7% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.7% 3.7% 3.7% 4.0% 4.0% 4.0% 4.3% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 7.3% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5214903 Nova Roma 11.3% 11.0% 11.0% 11.0% 11.8% 12.0% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.3% 12.5% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.4% 12.2% 12.2% 12.2% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 

5215009 Nova Veneza 9.3% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215207 Novo Brasil 9.8% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5215231 Novo Gama 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5215256 Novo Planalto 12.6% 12.4% 12.2% 11.8% 11.8% 11.8% 11.6% 11.3% 11.0% 10.6% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 5.3% 5.3% 

5215306 Orizona 7.7% 7.5% 7.4% 7.2% 7.1% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.6% 6.6% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.2% 6.2% 5.8% 5.3% 4.8% 4.1% 3.7% 3.2% 3.2% 3.2% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 1.9% 1.9% 1.9% 

5215405 Ouro Verde de Goiás 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215504 Ouvidor 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215603 Padre Bernardo 8.4% 8.4% 8.2% 8.1% 8.0% 8.0% 7.8% 7.5% 7.5% 7.2% 6.7% 6.7% 6.7% 6.4% 6.4% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 5.7% 5.4% 5.4% 5.1% 4.7% 4.7% 4.4% 3.9% 3.9% 3.9% 3.4% 2.8% 2.8% 2.8% 

5215652 Palestina de Goiás 12.4% 12.4% 12.4% 12.3% 12.0% 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.1% 10.8% 10.4% 10.4% 10.4% 9.6% 9.1% 8.5% 8.5% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 

5215702 Palmeiras de Goiás 6.1% 6.1% 5.9% 5.5% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 4.7% 4.7% 4.4% 4.4% 4.4% 4.0% 3.2% 3.2% 3.2% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 

5215801 Palmelo 9.5% 9.0% 8.8% 8.4% 8.4% 8.1% 8.1% 7.7% 7.7% 7.3% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.3% 6.3% 6.3% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 

5215900 Palminópolis 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 

5216007 Panamá 3.7% 3.2% 3.2% 3.2% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5216304 Paranaiguara 5.7% 5.5% 5.3% 5.1% 4.7% 3.9% 3.9% 3.9% 3.6% 3.2% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 

5216403 Paraúna 5.9% 5.4% 5.0% 4.8% 4.4% 4.2% 4.0% 4.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.5% 3.5% 3.5% 3.2% 3.2% 3.2% 2.9% 2.5% 2.1% 2.1% 2.1% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5216452 Perolândia 5.8% 5.2% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 

5216809 Petrolina de Goiás 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 

5216908 Pilar de Goiás 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 11.6% 11.6% 11.3% 11.3% 11.0% 10.6% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5217104 Piracanjuba 6.9% 6.4% 5.9% 5.4% 4.9% 4.2% 4.2% 4.2% 3.7% 3.3% 2.7% 2.7% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217203 Piranhas 12.3% 12.3% 12.3% 11.6% 11.3% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5217302 Pirenópolis 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5217401 Pires do Rio 11.4% 11.0% 11.0% 10.9% 10.7% 10.3% 10.1% 10.1% 9.5% 9.2% 9.2% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.4% 8.0% 7.4% 6.9% 6.9% 6.9% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 5.4% 5.4% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 

5217609 Planaltina 8.4% 8.2% 8.2% 8.1% 8.0% 7.9% 7.7% 7.8% 7.7% 7.6% 7.4% 7.4% 7.3% 7.4% 7.3% 6.4% 6.3% 6.1% 5.9% 5.4% 5.1% 5.1% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 

5217708 Pontalina 5.4% 4.8% 4.3% 4.0% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.3% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.3% 2.3% 2.3% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 

5218003 Porangatu 12.5% 12.5% 12.4% 12.2% 12.2% 11.6% 11.6% 11.3% 11.3% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218052 Porteirão 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5218102 Portelândia 6.9% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.5% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.1% 6.1% 6.1% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 

5218300 Posse 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.3% 12.1% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 11.6% 11.1% 10.4% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.4% 10.4% 

5218391 Professor Jamil 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218508 Quirinópolis 4.6% 4.6% 4.3% 3.7% 3.7% 3.7% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 

5218607 Rialma 4.7% 4.2% 4.2% 4.2% 3.4% 3.1% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 3.1% 3.1% 3.1% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 

5218706 Rianápolis 8.3% 6.7% 6.7% 5.6% 4.0% 4.0% 4.0% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218789 Rio Quente 12.7% 12.9% 13.0% 13.1% 13.2% 13.2% 13.2% 13.1% 13.1% 12.7% 12.5% 12.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.1% 10.7% 10.7% 10.1% 10.1% 8.8% 8.8% 8.0% 8.0% 8.8% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 

5218805 Rio Verde 5.8% 5.2% 4.9% 4.7% 4.5% 4.5% 4.5% 4.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.5% 3.5% 3.2% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5218904 Rubiataba 5.1% 5.1% 5.1% 4.2% 4.2% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219001 Sanclerlândia 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5219209 Santa Cruz de Goiás 8.6% 8.5% 8.3% 8.2% 8.1% 7.9% 7.8% 7.6% 7.6% 7.4% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 6.9% 6.8% 6.4% 5.9% 5.7% 5.7% 5.7% 5.4% 5.7% 5.4% 5.4% 5.4% 5.2% 4.9% 4.9% 4.5% 4.5% 4.5% 

5219258 Santa Fé de Goiás 11.0% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5219308 Santa Helena de Goiás 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 1.5% 1.5% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 

5219357 Santa Isabel 6.0% 5.8% 5.5% 5.3% 5.3% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 4.7% 4.4% 4.4% 4.0% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 
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5219407 Santa Rita do Araguaia 11.8% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.0% 10.2% 10.2% 9.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 7.5% 6.5% 6.5% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 

5219506 Santa Rosa de Goiás 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219605 Santa Tereza de Goiás 11.8% 11.6% 11.3% 11.0% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 12.6% 12.6% 12.4% 12.3% 12.2% 12.2% 12.0% 12.0% 11.3% 11.0% 9.8% 8.7% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 

5219712 Santo Antônio da Barra 4.2% 3.2% 2.8% 2.8% 2.8% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 

5219738 Santo Antônio de Goiás 7.3% 7.3% 6.4% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 10.6% 10.6% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5219803 São Domingos 11.4% 11.4% 11.8% 11.9% 11.9% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.1% 12.1% 11.9% 11.6% 11.4% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 

5219902 São Francisco de Goiás 9.8% 9.3% 8.7% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5220009 São João d'Aliança 9.2% 9.2% 9.2% 9.2% 9.1% 9.0% 9.0% 8.7% 8.7% 8.7% 8.6% 8.6% 8.7% 8.7% 8.5% 8.5% 8.4% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.2% 8.2% 8.2% 8.0% 8.0% 7.9% 7.7% 7.5% 7.4% 7.2% 7.2% 

5220058 São João da Paraúna 4.0% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.1% 2.8% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 

5220108 São Luís de Montes Belos 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220157 São Luiz do Norte 7.1% 6.2% 6.0% 5.8% 5.8% 5.6% 5.4% 5.4% 5.4% 4.9% 4.6% 4.6% 4.4% 4.2% 4.4% 4.4% 4.4% 4.0% 4.0% 3.7% 3.5% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.1% 2.1% 2.0% 2.0% 1.5% 1.5% 1.5% 

5220207 São Miguel do Araguaia 11.1% 10.8% 10.8% 10.6% 10.6% 9.8% 9.8% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 7.2% 6.8% 6.2% 6.1% 5.3% 5.1% 5.1% 5.1% 4.9% 4.1% 4.1% 4.1% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 2.9% 2.9% 2.9% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 

5220280 São Patrício 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.0% 5.0% 4.1% 4.1% 4.1% 3.6% 3.0% 3.0% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 3.0% 3.0% 3.0% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220405 São Simão 8.7% 8.7% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220454 Senador Canedo 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220504 Serranópolis 12.2% 12.3% 12.2% 12.2% 12.1% 11.6% 11.6% 10.6% 9.4% 8.9% 8.9% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.0% 7.0% 5.1% 5.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 

5220603 Silvânia 6.4% 6.2% 5.9% 5.4% 5.3% 5.3% 5.1% 5.1% 5.0% 4.6% 4.6% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 3.8% 3.8% 3.5% 3.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 

5220686 Simolândia 11.6% 11.6% 11.8% 11.8% 12.0% 12.0% 12.2% 12.3% 12.5% 12.5% 12.6% 12.6% 12.3% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.4% 12.2% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 11.8% 11.6% 11.6% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 

5220702 Sítio d'Abadia 11.0% 11.2% 11.3% 11.3% 11.4% 11.4% 11.4% 11.4% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.3% 11.3% 11.2% 10.9% 10.9% 10.9% 10.5% 10.5% 10.5% 9.4% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 

5221007 Taquaral de Goiás 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221080 Teresina de Goiás 9.2% 9.7% 9.7% 9.7% 10.5% 10.8% 10.8% 11.4% 11.4% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 12.2% 12.3% 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 11.9% 11.9% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 

5221197 Terezópolis de Goiás 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221304 Três Ranchos 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 

5221403 Trindade 8.1% 8.1% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221452 Trombas 12.5% 12.0% 11.8% 11.8% 11.3% 11.0% 11.0% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 8.7% 9.3% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5221502 Turvânia 4.7% 3.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221551 Turvelândia 3.2% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 

5221577 Uirapuru 9.3% 10.6% 11.6% 12.0% 12.2% 12.3% 12.3% 12.6% 12.1% 12.1% 12.1% 11.6% 11.6% 11.1% 11.1% 10.5% 9.2% 9.3% 8.7% 8.7% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5221601 Uruaçu 9.8% 9.7% 9.4% 9.0% 8.5% 8.5% 8.3% 8.1% 7.2% 6.9% 6.9% 6.6% 5.9% 5.1% 5.1% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 5.1% 5.1% 4.6% 4.6% 4.6% 

5221700 Uruana 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221809 Urutaí 11.6% 11.0% 10.6% 10.6% 9.8% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221858 Valparaíso de Goiás 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5221908 Varjão 11.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5222005 Vianópolis 7.3% 7.1% 7.0% 6.8% 6.5% 6.3% 6.0% 6.0% 5.6% 5.0% 4.7% 4.2% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.2% 3.2% 2.8% 2.5% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 

5222054 Vicentinópolis 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.2% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 

5222203 Vila Boa 12.2% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.2% 12.1% 12.1% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.1% 11.0% 11.0% 11.0% 9.3% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5222302 Vila Propício 7.9% 7.4% 6.9% 6.7% 6.1% 6.1% 5.9% 5.6% 5.6% 5.6% 5.3% 5.3% 5.3% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 

 

S18. Margem de erro das estimativas das proporções para a pastagem* com 90% de nível de confiança - % - Municípios. 
Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 10.3% 9.7% 9.5% 8.8% 8.4% 7.9% 7.4% 6.7% 5.9% 5.9% 4.9% 4.9% 4.9% 5.9% 4.9% 4.9% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 7.4% 7.9% 8.4% 8.8% 10.2% 10.3% 10.3% 10.3% 10.2% 10.2% 10.2% 10.3% 10.3% 

5200100 Abadiânia 5.9% 5.8% 5.8% 5.8% 5.7% 5.4% 5.4% 5.3% 5.3% 4.8% 4.8% 4.5% 4.3% 4.2% 4.2% 4.2% 3.7% 3.7% 4.4% 5.0% 5.7% 5.8% 5.8% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 

5200134 Acreúna 6.5% 6.4% 6.3% 6.6% 6.6% 6.6% 6.4% 6.3% 6.5% 6.3% 6.4% 6.7% 6.7% 6.7% 6.8% 6.8% 6.8% 6.7% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.8% 6.8% 6.8% 

5200159 Adelândia 7.5% 7.5% 7.5% 8.0% 8.0% 7.5% 7.5% 7.5% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.5% 7.5% 7.5% 8.0% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 
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5200175 Água Fria de Goiás 7.3% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 7.0% 6.9% 6.9% 6.8% 6.8% 6.7% 6.6% 6.5% 6.4% 6.4% 6.4% 6.6% 6.6% 6.8% 6.8% 6.8% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 7.0% 7.0% 

5200209 Água Limpa 9.6% 9.6% 9.6% 8.9% 8.0% 8.0% 6.9% 6.9% 6.9% 4.4% 4.4% 4.4% 5.3% 5.3% 5.3% 4.3% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.2% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 

5200258 Águas Lindas de Goiás 12.3% 11.8% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.6% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 

5200308 Alexânia 6.8% 6.4% 6.6% 6.4% 5.8% 5.8% 4.8% 4.1% 5.3% 5.3% 5.9% 5.7% 5.8% 5.8% 5.0% 4.8% 4.4% 4.4% 4.7% 4.7% 5.6% 5.8% 5.8% 6.0% 6.0% 6.3% 6.3% 6.3% 6.9% 7.1% 7.3% 7.3% 7.3% 

5200506 Aloândia 4.8% 5.3% 5.0% 4.6% 5.0% 4.8% 5.4% 4.9% 4.8% 4.6% 5.0% 5.8% 5.6% 5.0% 4.4% 4.6% 4.5% 4.3% 4.9% 5.0% 5.4% 5.5% 5.5% 5.7% 5.8% 5.5% 5.4% 5.8% 6.6% 6.8% 6.6% 6.4% 6.5% 

5200555 Alto Horizonte 8.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.9% 7.9% 7.5% 7.2% 6.9% 6.9% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.4% 7.6% 7.5% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 

5200605 Alto Paraíso de Goiás 7.8% 7.8% 7.8% 8.0% 8.1% 8.3% 8.6% 8.6% 8.7% 8.6% 8.6% 8.5% 8.5% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.5% 8.5% 8.5% 8.5% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.5% 8.5% 8.5% 8.4% 

5200803 Alvorada do Norte 11.0% 11.0% 11.0% 11.3% 12.3% 12.3% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.0% 12.0% 

5200829 Amaralina 11.2% 11.2% 11.4% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.2% 10.7% 10.7% 10.4% 9.9% 9.9% 9.9% 10.2% 9.9% 9.7% 9.3% 9.3% 8.8% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 7.9% 7.9% 8.5% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 

5200852 Americano do Brasil 7.4% 7.4% 8.6% 9.0% 9.4% 9.4% 9.0% 9.0% 8.6% 8.6% 9.4% 9.4% 9.0% 9.0% 8.6% 8.6% 9.1% 8.6% 8.6% 8.6% 7.4% 9.1% 9.6% 9.9% 9.6% 9.9% 9.9% 9.9% 9.6% 9.6% 9.6% 9.6% 9.6% 

5200902 Amorinópolis 11.6% 11.0% 10.2% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.2% 8.0% 7.2% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 7.2% 8.0% 7.2% 8.6% 8.6% 

5201108 Anápolis 7.5% 7.2% 7.0% 7.0% 6.5% 6.0% 6.0% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.7% 5.7% 5.4% 5.4% 5.4% 5.0% 5.0% 4.6% 4.1% 5.3% 5.3% 5.9% 6.1% 6.5% 6.7% 6.7% 7.0% 7.3% 7.4% 7.4% 7.6% 7.3% 

5201207 Anhanguera 7.4% 7.1% 7.7% 7.4% 7.2% 7.2% 6.5% 6.5% 6.5% 5.5% 5.0% 4.4% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.6% 3.6% 3.6% 5.2% 5.6% 5.6% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 5.2% 3.7% 3.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201306 Anicuns 5.2% 4.5% 4.8% 4.5% 4.6% 4.9% 4.6% 5.2% 5.2% 4.9% 4.9% 4.9% 5.2% 5.5% 5.7% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.4% 6.2% 6.4% 6.4% 6.9% 6.7% 7.0% 7.0% 6.8% 7.0% 7.0% 6.7% 6.7% 

5201405 Aparecida de Goiânia 8.9% 9.5% 9.5% 8.2% 7.5% 7.5% 6.6% 6.6% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 6.6% 7.5% 7.5% 7.5% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 9.5% 9.5% 

5201454 Aparecida do Rio Doce 11.3% 10.7% 9.6% 7.5% 7.5% 7.5% 6.8% 6.8% 6.8% 6.0% 4.9% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 0.0% 0.0% 0.0% 3.5% 3.5% 5.8% 6.7% 6.7% 6.7% 7.5% 

5201504 Aporé 8.2% 8.5% 8.6% 8.7% 8.1% 7.9% 7.9% 7.1% 6.6% 6.4% 6.0% 6.0% 5.7% 5.7% 5.7% 5.2% 4.1% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 4.1% 4.1% 4.1% 3.4% 5.6% 6.5% 6.3% 6.6% 6.8% 6.8% 

5201603 Araçu 8.7% 8.7% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 8.1% 7.3% 5.3% 7.3% 7.3% 7.3% 8.1% 11.0% 10.6% 11.0% 10.6% 9.8% 10.2% 10.2% 10.6% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 

5201702 Aragarças 9.9% 10.0% 9.5% 9.5% 9.2% 9.2% 8.9% 8.7% 8.2% 7.6% 6.3% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 5.0% 5.0% 4.1% 4.1% 4.1% 5.0% 5.0% 5.0% 5.6% 5.6% 

5201801 Aragoiânia 8.5% 9.0% 7.9% 7.9% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 4.8% 3.4% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 4.7% 4.7% 3.3% 3.3% 3.3% 5.7% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.7% 7.1% 7.1% 

5202155 Araguapaz 11.7% 11.7% 11.7% 11.7% 11.6% 11.3% 11.2% 10.7% 10.5% 10.1% 8.8% 8.8% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.8% 8.8% 8.2% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 

5202353 Arenópolis 11.8% 11.3% 11.0% 10.5% 10.1% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.2% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 7.2% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.6% 8.6% 9.2% 8.6% 8.6% 

5202502 Aruanã 8.0% 8.0% 7.8% 7.8% 7.6% 7.3% 7.1% 6.7% 6.7% 6.7% 6.5% 6.3% 6.3% 6.0% 5.7% 5.1% 4.7% 4.2% 3.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.0% 3.0% 3.7% 3.7% 3.7% 4.1% 4.6% 4.1% 4.1% 3.6% 3.6% 

5202601 Aurilândia 8.5% 8.0% 7.3% 6.6% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 3.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.4% 3.4% 4.7% 4.7% 5.7% 6.5% 6.5% 

5202809 Avelinópolis 8.0% 8.0% 7.7% 7.4% 7.4% 7.1% 7.1% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 7.4% 7.4% 7.4% 7.1% 7.5% 7.2% 7.5% 7.5% 7.5% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.5% 7.5% 7.8% 8.1% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 

5203104 Baliza 6.1% 7.2% 7.7% 7.3% 7.1% 6.7% 6.7% 6.5% 6.0% 5.9% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 5.2% 5.2% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.9% 5.5% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 

5203203 Barro Alto 6.7% 6.6% 6.5% 6.4% 5.9% 5.6% 5.5% 5.4% 5.5% 5.3% 5.4% 5.4% 4.9% 4.9% 5.2% 5.1% 5.1% 5.3% 5.6% 6.1% 6.1% 6.0% 6.2% 6.3% 6.5% 6.6% 6.9% 6.9% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 

5203302 Bela Vista de Goiás 4.7% 4.4% 4.4% 4.2% 4.2% 4.2% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.5% 3.2% 3.2% 3.2% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.5% 3.5% 3.5% 3.7% 4.4% 4.9% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 

5203401 Bom Jardim de Goiás 8.9% 8.8% 9.0% 8.5% 8.3% 7.7% 7.5% 7.5% 6.9% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.2% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 6.1% 6.1% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 

5203500 Bom Jesus de Goiás 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 6.9% 7.0% 6.9% 7.2% 7.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.4% 7.4% 7.2% 7.0% 6.6% 6.3% 6.2% 6.2% 6.2% 6.4% 6.4% 6.4% 6.3% 6.2% 5.7% 5.5% 5.2% 5.2% 5.0% 4.8% 4.6% 

5203559 Bonfinópolis 7.6% 7.6% 6.1% 6.1% 6.1% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 3.6% 3.6% 3.6% 5.1% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.1% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 

5203575 Bonópolis 10.1% 9.4% 9.4% 8.9% 8.3% 8.3% 8.3% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.6% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 5.3% 4.4% 4.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.0% 6.0% 6.7% 6.7% 6.7% 

5203609 Brazabrantes 6.8% 7.3% 7.4% 7.6% 7.6% 7.4% 7.5% 7.2% 6.7% 6.9% 6.9% 6.7% 7.1% 7.1% 7.0% 7.0% 6.8% 7.3% 7.5% 7.3% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 7.2% 7.5% 7.3% 7.0% 6.8% 7.3% 7.2% 7.2% 7.2% 

5203807 Britânia 9.5% 9.5% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 5.8% 5.8% 5.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 4.8% 

5203906 Buriti Alegre 5.4% 6.0% 6.0% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.0% 4.5% 4.5% 5.5% 5.5% 5.0% 4.5% 5.0% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.0% 5.4% 6.1% 6.4% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 

5203939 Buriti de Goiás 6.6% 6.6% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 4.6% 4.6% 4.0% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 

5203962 Buritinópolis 7.6% 7.6% 7.4% 7.2% 7.1% 7.0% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 

5204003 Cabeceiras 6.9% 6.9% 6.8% 6.6% 6.6% 6.6% 6.5% 6.5% 6.6% 6.6% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.5% 6.6% 6.6% 6.7% 6.7% 6.6% 6.6% 6.6% 6.8% 6.9% 7.1% 7.1% 7.2% 7.2% 7.3% 7.3% 

5204102 Cachoeira Alta 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 

5204201 Cachoeira de Goiás 9.0% 9.4% 9.5% 9.2% 8.9% 8.1% 8.1% 7.6% 6.5% 5.9% 5.2% 4.3% 4.3% 4.3% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 4.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 6.7% 7.2% 7.2% 7.2% 

5204250 Cachoeira Dourada 6.2% 6.3% 6.2% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.5% 6.2% 6.5% 6.4% 6.5% 6.5% 6.8% 6.8% 6.9% 7.1% 7.1% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 7.0% 7.0% 7.0% 6.8% 6.6% 6.7% 6.7% 6.7% 

5204300 Caçu 6.2% 5.7% 5.0% 4.6% 4.1% 4.1% 4.1% 3.6% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.1% 2.1% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 5.2% 6.1% 6.5% 6.9% 7.1% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.7% 

5204409 Caiapônia 8.8% 8.8% 8.8% 8.9% 8.9% 9.0% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.2% 8.1% 8.1% 8.1% 8.0% 8.0% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.6% 7.7% 7.7% 8.0% 8.1% 8.1% 8.2% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 

5204508 Caldas Novas 6.4% 6.2% 6.2% 6.2% 6.0% 6.1% 5.9% 5.9% 5.7% 5.6% 5.5% 5.5% 5.4% 5.3% 5.0% 4.7% 4.9% 5.1% 5.3% 5.3% 5.5% 5.6% 5.2% 5.5% 5.8% 5.9% 6.5% 6.8% 6.9% 6.9% 7.0% 7.0% 7.1% 

5204557 Caldazinha 5.9% 5.4% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.3% 3.6% 3.6% 3.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 

5204607 Campestre de Goiás 7.4% 7.4% 6.5% 6.5% 5.1% 5.1% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.0% 5.0% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 6.3% 5.6% 6.3% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.6% 5.0% 5.7% 6.4% 6.4% 5.8% 5.8% 

5204656 Campinaçu 10.0% 9.9% 9.9% 9.7% 9.4% 9.4% 9.1% 8.9% 8.9% 8.7% 8.7% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.0% 8.0% 8.0% 7.6% 7.1% 7.6% 7.6% 7.5% 7.1% 7.1% 6.6% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 5.3% 5.3% 5.3% 

5204706 Campinorte 7.2% 6.9% 7.0% 6.7% 6.7% 6.3% 6.1% 6.1% 5.9% 5.7% 5.2% 4.7% 4.7% 5.0% 4.5% 4.5% 4.5% 4.7% 4.9% 5.2% 5.2% 5.4% 5.4% 5.7% 5.8% 5.8% 5.9% 6.0% 6.3% 6.5% 6.6% 6.7% 6.7% 

5204805 Campo Alegre de Goiás 6.1% 6.1% 6.1% 6.0% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.7% 5.7% 5.7% 5.6% 5.5% 5.5% 5.6% 5.5% 5.5% 5.4% 5.5% 5.6% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.7% 5.7% 5.7% 

5204854 Campo Limpo de Goiás 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 5.8% 5.8% 6.7% 6.7% 6.7% 7.3% 7.9% 9.5% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 10.1% 10.1% 10.6% 10.9% 10.8% 

5204904 Campos Belos 9.6% 9.6% 9.6% 9.5% 9.6% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.4% 9.4% 9.4% 9.4% 9.4% 9.4% 9.2% 9.1% 9.1% 9.2% 9.1% 9.1% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 
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5204953 Campos Verdes 7.2% 7.2% 7.4% 7.0% 6.9% 6.9% 6.7% 6.7% 6.7% 6.3% 6.0% 4.9% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 3.8% 3.8% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 0.0% 0.0% 2.3% 3.3% 

5205000 Carmo do Rio Verde 4.9% 4.9% 4.9% 4.8% 4.8% 4.8% 4.7% 4.8% 4.9% 4.9% 4.8% 4.8% 4.8% 4.7% 4.8% 4.8% 4.9% 5.2% 5.4% 5.5% 5.5% 5.6% 5.6% 5.7% 5.7% 5.7% 5.6% 5.7% 5.7% 5.7% 5.8% 5.8% 5.8% 

5205059 Castelândia 5.5% 5.4% 5.1% 5.5% 6.1% 6.3% 6.2% 6.1% 6.0% 6.1% 6.1% 6.4% 6.5% 6.5% 6.4% 6.5% 6.5% 6.3% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.5% 6.5% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.6% 6.5% 6.5% 

5205109 Catalão 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.3% 5.2% 5.1% 5.2% 5.3% 5.3% 5.3% 5.2% 5.1% 5.1% 4.7% 4.7% 4.7% 4.9% 5.1% 5.5% 5.5% 5.5% 5.6% 5.9% 5.9% 6.0% 6.3% 6.3% 6.3% 6.4% 6.5% 6.7% 6.7% 

5205208 Caturaí 6.2% 6.2% 6.6% 6.6% 6.1% 6.1% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 7.5% 7.6% 8.1% 7.9% 8.1% 8.1% 8.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.5% 8.3% 8.1% 7.9% 8.1% 7.8% 8.8% 8.6% 8.5% 8.5% 8.5% 8.3% 

5205307 Cavalcante 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.4% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 11.1% 10.5% 10.5% 10.1% 10.1% 10.1% 10.1% 9.5% 9.5% 9.5% 9.9% 9.9% 9.5% 9.9% 9.9% 

5205406 Ceres 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.5% 7.9% 7.9% 8.0% 8.4% 8.0% 8.0% 7.6% 8.4% 8.4% 8.0% 7.6% 7.6% 7.6% 8.0% 8.4% 8.4% 8.4% 8.8% 8.8% 8.7% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 

5205455 Cezarina 8.6% 8.3% 7.7% 7.4% 7.5% 7.7% 7.8% 6.9% 6.5% 6.1% 6.5% 6.3% 6.1% 5.2% 4.8% 5.2% 5.2% 5.9% 6.9% 7.6% 7.9% 7.9% 7.7% 7.5% 7.5% 7.7% 7.5% 7.5% 8.1% 8.1% 8.3% 8.3% 8.3% 

5205471 Chapadão do Céu 8.8% 8.8% 8.9% 8.9% 8.9% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.7% 8.6% 8.4% 8.4% 8.5% 8.4% 8.3% 8.1% 7.9% 7.5% 7.3% 7.3% 7.3% 7.2% 6.8% 

5205497 Cidade Ocidental 8.5% 8.2% 8.2% 8.2% 7.9% 6.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.6% 4.6% 4.6% 5.9% 5.9% 5.9% 8.2% 8.5% 8.5% 8.5% 8.7% 8.5% 8.7% 8.7% 9.1% 9.1% 9.3% 9.6% 9.6% 9.6% 

5205513 Cocalzinho de Goiás 9.8% 9.7% 9.8% 9.6% 9.3% 9.3% 9.0% 8.8% 8.6% 8.4% 8.4% 8.1% 7.9% 7.7% 7.3% 7.0% 7.0% 7.3% 6.5% 6.9% 6.5% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 6.1% 6.5% 6.5% 6.5% 6.9% 6.9% 6.9% 6.5% 

5205521 Colinas do Sul 12.0% 12.0% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.1% 12.2% 12.2% 12.0% 12.0% 11.7% 11.7% 11.1% 11.1% 11.1% 10.8% 10.8% 10.4% 9.3% 9.3% 9.3% 8.8% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.0% 8.5% 8.5% 8.6% 8.6% 

5205703 Córrego do Ouro 8.5% 8.5% 8.5% 7.9% 7.9% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 6.2% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5205802 Corumbá de Goiás 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 8.2% 7.7% 6.7% 6.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 6.0% 6.0% 6.6% 7.6% 7.6% 8.1% 8.5% 9.1% 9.1% 

5205901 Corumbaíba 8.9% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 6.2% 6.2% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.7% 7.7% 7.7% 

5206206 Cristalina 7.4% 7.4% 7.5% 7.6% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.4% 7.5% 7.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.2% 7.2% 7.4% 7.4% 7.5% 7.5% 7.4% 7.4% 7.5% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 

5206305 Cristianópolis 7.6% 7.5% 7.5% 7.4% 6.9% 6.9% 7.1% 6.9% 6.9% 6.9% 6.8% 6.8% 6.4% 5.8% 5.8% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.3% 6.3% 5.8% 5.8% 6.3% 6.7% 7.0% 7.3% 7.3% 7.4% 7.8% 7.8% 7.9% 7.9% 

5206404 Crixás 11.7% 11.9% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.2% 11.2% 11.2% 11.2% 10.6% 10.3% 9.9% 9.5% 9.5% 9.5% 9.0% 7.9% 7.1% 6.2% 6.2% 6.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5206503 Cromínia 9.7% 9.7% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.2% 

5206602 Cumari 11.8% 11.7% 11.4% 11.4% 11.4% 11.4% 11.2% 10.9% 10.6% 10.3% 9.9% 9.9% 9.5% 9.5% 9.0% 7.7% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.9% 8.4% 8.4% 7.7% 6.2% 5.1% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5206701 Damianópolis 12.3% 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.1% 12.1% 11.8% 11.8% 11.8% 11.6% 11.4% 11.4% 11.1% 10.8% 10.5% 10.1% 10.1% 9.7% 10.1% 10.1% 9.7% 8.6% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 

5206800 Damolândia 8.0% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 

5206909 Davinópolis 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.1% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 

5207105 Diorama 11.6% 11.6% 11.0% 11.0% 10.6% 10.6% 9.3% 9.3% 8.1% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5207253 Doverlândia 11.3% 12.4% 12.2% 11.9% 12.0% 12.0% 12.0% 11.9% 11.6% 10.9% 10.9% 10.9% 10.3% 8.5% 8.5% 9.0% 9.5% 9.9% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 8.5% 8.5% 8.5% 9.0% 9.5% 9.5% 9.5% 9.5% 9.5% 

5207352 Edealina 6.4% 6.2% 5.8% 5.7% 5.5% 5.4% 5.5% 5.6% 5.5% 5.4% 5.1% 5.5% 5.2% 5.1% 5.1% 4.9% 5.4% 5.4% 6.0% 5.8% 5.5% 5.5% 5.8% 6.3% 6.3% 6.5% 6.6% 7.1% 7.3% 7.6% 7.7% 7.6% 7.7% 

5207402 Edéia 6.8% 6.9% 6.9% 7.0% 7.3% 7.3% 7.4% 7.3% 7.4% 7.3% 7.3% 7.5% 7.3% 7.3% 7.5% 7.5% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.5% 7.5% 7.4% 7.3% 7.2% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 

5207501 Estrela do Norte 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 7.3% 8.1% 8.7% 8.7% 8.7% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.7% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 

5207535 Faina 11.6% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 7.1% 7.1% 7.1% 6.2% 6.2% 6.2% 7.1% 6.2% 6.2% 6.2% 

5207600 Fazenda Nova 8.7% 8.7% 9.3% 9.3% 9.3% 8.1% 8.1% 8.1% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5207808 Firminópolis 9.0% 8.8% 8.4% 8.1% 6.8% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.7% 5.7% 5.7% 6.3% 5.7% 5.7% 6.3% 6.3% 5.7% 5.7% 5.7% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 7.3% 9.3% 9.3% 9.5% 9.5% 9.3% 

5207907 Flores de Goiás 11.0% 11.0% 11.6% 11.8% 12.2% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.4% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.5% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 11.9% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 

5208004 Formosa 12.0% 12.0% 11.7% 11.4% 11.4% 11.4% 11.2% 10.9% 10.9% 9.9% 9.9% 9.5% 9.5% 9.5% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 8.5% 8.5% 8.5% 8.5% 8.5% 9.0% 8.5% 8.5% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 

5208103 Formoso 11.6% 11.2% 11.2% 10.5% 10.1% 9.8% 9.8% 9.4% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.4% 8.4% 8.4% 7.7% 7.7% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 6.2% 6.2% 

5208152 Gameleira de Goiás 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.3% 4.1% 4.1% 4.1% 4.6% 4.4% 4.4% 4.4% 4.5% 4.5% 5.0% 5.2% 5.9% 5.9% 6.2% 6.3% 6.8% 7.0% 7.1% 7.3% 7.5% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.5% 7.5% 7.4% 7.3% 

5208301 Divinópolis de Goiás 11.8% 11.9% 11.9% 11.9% 11.9% 11.9% 12.1% 12.1% 12.1% 12.1% 12.1% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.3% 12.3% 12.3% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.4% 12.4% 12.3% 12.2% 12.2% 

5208400 Goianápolis 4.2% 4.2% 3.0% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 5.8% 5.8% 5.1% 3.0% 3.0% 4.2% 5.1% 5.1% 5.1% 5.9% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 7.1% 7.5% 7.5% 8.0% 8.0% 9.3% 9.6% 10.1% 

5208509 Goiandira 11.2% 10.9% 10.6% 10.3% 9.9% 9.9% 9.5% 9.5% 9.0% 8.5% 8.5% 7.9% 7.1% 7.1% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5208608 Goianésia 7.8% 7.5% 7.6% 7.5% 7.6% 7.5% 7.5% 7.6% 7.6% 7.5% 7.9% 7.9% 7.9% 8.1% 8.2% 8.3% 8.4% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.3% 8.5% 8.6% 8.6% 8.7% 8.7% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 

5208707 Goiânia 8.0% 8.0% 7.0% 7.0% 7.0% 8.0% 8.0% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 7.0% 8.0% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 10.1% 10.1% 10.1% 10.7% 10.7% 10.7% 11.1% 12.2% 12.2% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 

5208806 Goianira 6.1% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.4% 4.4% 4.4% 3.1% 4.4% 3.1% 3.1% 3.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 4.4% 4.4% 5.3% 7.3% 7.8% 7.8% 7.8% 8.7% 7.8% 8.3% 8.7% 8.7% 9.3% 9.3% 9.6% 

5208905 Goiás 11.6% 11.6% 11.4% 11.4% 11.4% 11.4% 10.8% 10.8% 10.5% 10.1% 9.7% 9.7% 9.2% 8.6% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 6.3% 7.2% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 

5209101 Goiatuba 8.0% 8.1% 8.2% 8.1% 8.2% 8.1% 8.1% 8.0% 8.0% 8.0% 8.2% 8.2% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.2% 8.3% 8.2% 8.2% 8.1% 8.1% 8.1% 8.0% 8.0% 8.1% 8.0% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 

5209150 Gouvelândia 5.9% 5.8% 5.6% 5.3% 6.2% 6.3% 5.8% 4.8% 4.8% 4.6% 5.1% 5.7% 5.9% 6.5% 6.8% 7.3% 7.6% 7.4% 7.4% 7.3% 7.2% 7.1% 7.3% 7.6% 7.7% 7.7% 7.7% 7.5% 7.4% 7.3% 7.3% 7.4% 7.4% 

5209200 Guapó 6.3% 6.3% 7.2% 6.3% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 6.3% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.2% 7.9% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 

5209291 Guaraíta 9.2% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.2% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.2% 5.2% 

5209408 Guarani de Goiás 12.4% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.6% 12.6% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.3% 12.2% 12.2% 12.0% 11.6% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 10.6% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 8.7% 8.7% 8.7% 

5209457 Guarinos 12.2% 12.0% 11.8% 11.8% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.2% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5209606 Heitoraí 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 9.3% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 

5209705 Hidrolândia 8.5% 8.5% 8.5% 8.5% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.2% 7.2% 6.3% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 

5209804 Hidrolina 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.3% 11.0% 10.6% 9.8% 10.2% 9.8% 9.8% 9.2% 9.2% 9.2% 9.2% 8.6% 9.2% 8.6% 8.0% 7.2% 9.2% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 10.1% 10.8% 11.1% 11.4% 11.4% 11.4% 11.4% 
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5209903 Iaciara 11.6% 11.8% 12.0% 12.0% 12.2% 12.3% 12.3% 12.5% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 11.8% 11.6% 11.1% 11.1% 11.1% 10.8% 10.5% 10.5% 10.5% 10.8% 10.5% 10.1% 10.5% 10.5% 

5209937 Inaciolândia 6.1% 6.1% 5.8% 5.3% 5.5% 6.0% 5.8% 5.7% 5.3% 5.0% 5.2% 5.6% 6.2% 6.4% 6.9% 7.4% 7.7% 7.6% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.6% 7.6% 7.5% 7.4% 

5209952 Indiara 7.3% 7.1% 6.8% 6.9% 7.2% 7.0% 6.8% 6.7% 6.7% 5.8% 5.8% 6.4% 6.5% 6.4% 6.0% 6.3% 6.9% 6.8% 7.0% 7.3% 7.5% 7.6% 7.6% 7.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.8% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 

5210000 Inhumas 7.7% 7.7% 7.4% 7.1% 7.1% 7.7% 7.4% 7.4% 7.4% 8.0% 7.4% 7.4% 7.7% 7.7% 8.6% 8.8% 8.8% 8.6% 8.6% 8.4% 8.4% 8.6% 8.6% 8.6% 8.8% 8.8% 8.6% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.6% 8.2% 

5210109 Ipameri 7.8% 7.7% 7.5% 7.4% 7.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.2% 7.0% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 6.7% 6.2% 6.1% 6.4% 7.0% 6.8% 6.8% 6.9% 6.6% 6.4% 6.3% 6.6% 6.7% 6.9% 6.9% 7.0% 7.0% 7.1% 

5210158 Ipiranga de Goiás 5.7% 6.3% 6.4% 6.3% 6.1% 6.4% 6.5% 6.7% 6.5% 6.5% 6.9% 6.9% 7.1% 7.1% 7.0% 7.3% 6.9% 6.5% 6.7% 6.7% 7.3% 7.5% 7.6% 7.8% 7.7% 7.8% 8.0% 7.9% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 

5210208 Iporá 11.4% 11.4% 10.3% 9.9% 9.9% 9.9% 9.0% 9.0% 8.5% 8.5% 8.5% 7.9% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.9% 7.1% 7.1% 7.9% 7.9% 

5210307 Israelândia 9.2% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 

5210406 Itaberaí 6.6% 6.3% 6.3% 6.9% 6.9% 6.6% 6.3% 7.2% 6.9% 7.5% 7.9% 7.2% 6.9% 6.6% 6.3% 7.2% 7.7% 7.2% 6.6% 7.5% 7.5% 7.2% 7.2% 7.7% 8.3% 8.3% 8.1% 8.1% 8.2% 8.4% 8.4% 8.4% 8.6% 

5210562 Itaguari 8.9% 8.3% 8.3% 8.6% 8.3% 7.6% 7.6% 7.2% 6.7% 6.7% 5.6% 6.2% 8.6% 8.9% 7.2% 8.3% 7.6% 6.7% 8.3% 9.2% 8.3% 8.9% 9.2% 9.4% 9.6% 8.9% 8.0% 9.2% 9.6% 9.8% 9.8% 9.6% 10.0% 

5210604 Itaguaru 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 8.1% 8.7% 9.3% 9.8% 9.3% 9.8% 8.7% 8.7% 8.7% 7.3% 7.3% 8.1% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 7.3% 9.3% 10.2% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 11.0% 10.6% 

5210802 Itajá 11.3% 10.2% 10.2% 9.3% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 

5210901 Itapaci 9.0% 9.0% 8.9% 8.5% 9.0% 8.7% 8.9% 8.7% 8.9% 8.5% 7.5% 7.5% 7.5% 8.0% 7.7% 8.0% 8.0% 8.2% 8.2% 8.2% 7.7% 7.9% 8.4% 8.6% 8.8% 9.1% 9.2% 9.0% 9.1% 8.9% 8.6% 8.9% 9.5% 

5211008 Itapirapuã 12.2% 11.4% 11.1% 10.8% 10.5% 9.7% 9.2% 8.6% 8.0% 7.2% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 

5211206 Itapuranga 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.8% 10.2% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 

5211305 Itarumã 9.9% 9.0% 7.9% 7.3% 7.3% 7.3% 4.8% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 4.8% 4.8% 3.4% 3.4% 4.8% 4.8% 3.4% 0.0% 4.8% 7.8% 9.2% 9.6% 9.6% 10.4% 

5211404 Itauçu 7.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 0.0% 5.2% 7.2% 6.3% 5.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 7.2% 7.2% 7.2% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 

5211503 Itumbiara 6.5% 6.4% 6.5% 6.5% 7.1% 7.3% 7.4% 7.4% 7.2% 6.9% 7.1% 7.1% 7.2% 7.3% 7.3% 7.5% 7.6% 7.6% 7.7% 7.6% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.3% 7.3% 7.3% 7.2% 

5211602 Ivolândia 12.5% 12.3% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.4% 11.1% 11.1% 11.1% 10.1% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.2% 9.7% 8.6% 8.0% 7.2% 7.2% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 

5211701 Jandaia 7.9% 7.9% 7.3% 7.3% 7.7% 7.7% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.7% 8.0% 8.1% 8.0% 7.9% 8.0% 8.0% 8.1% 8.4% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.5% 8.5% 8.5% 8.6% 8.7% 8.6% 8.7% 

5211800 Jaraguá 9.3% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 8.1% 7.3% 6.4% 7.3% 8.7% 9.3% 9.8% 9.8% 10.2% 9.8% 8.7% 

5211909 Jataí 7.6% 7.5% 7.2% 7.0% 6.4% 6.5% 6.5% 5.9% 5.9% 5.5% 5.4% 5.4% 5.1% 5.1% 5.1% 5.3% 5.7% 5.7% 5.4% 6.5% 6.8% 6.7% 6.5% 6.5% 6.4% 6.6% 6.9% 7.0% 7.4% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 

5212006 Jaupaci 11.0% 11.0% 10.6% 10.6% 10.6% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5212055 Jesúpolis 11.3% 10.6% 10.2% 10.2% 8.7% 9.3% 8.7% 8.1% 7.3% 7.3% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 

5212105 Joviânia 5.6% 5.9% 5.9% 5.7% 6.0% 6.1% 5.9% 5.7% 6.0% 6.1% 6.2% 6.1% 6.0% 6.0% 6.0% 6.0% 6.1% 6.1% 6.5% 6.4% 7.1% 6.9% 6.6% 6.6% 6.3% 6.5% 6.7% 6.9% 7.4% 7.6% 7.7% 7.7% 7.7% 

5212204 Jussara 11.3% 11.0% 10.6% 10.6% 10.2% 9.8% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 8.7% 8.7% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 9.3% 9.3% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.7% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 

5212253 Lagoa Santa 10.2% 10.2% 8.7% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5212303 Leopoldo de Bulhões 7.3% 7.2% 7.3% 7.0% 6.6% 6.4% 6.3% 6.1% 5.9% 5.9% 5.2% 5.6% 5.6% 6.0% 5.8% 5.8% 6.0% 6.0% 6.2% 6.4% 6.6% 6.7% 6.7% 7.0% 7.1% 7.1% 7.1% 7.0% 7.2% 7.4% 7.5% 7.4% 7.2% 

5212501 Luziânia 8.3% 8.2% 8.2% 8.1% 7.9% 7.7% 7.5% 7.2% 7.0% 7.0% 7.0% 6.7% 6.6% 6.2% 6.0% 5.8% 6.0% 5.8% 6.2% 6.0% 6.0% 5.8% 5.8% 6.0% 6.2% 6.7% 6.6% 6.6% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 

5212600 Mairipotaba 8.8% 7.3% 6.9% 6.9% 6.9% 7.3% 6.5% 6.9% 5.4% 4.7% 4.7% 4.7% 3.9% 4.7% 4.7% 6.0% 6.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.7% 4.7% 3.8% 3.8% 3.8% 4.7% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5212709 Mambaí 11.5% 11.5% 11.8% 12.0% 12.0% 12.2% 12.4% 12.6% 12.6% 12.7% 12.7% 12.7% 12.7% 12.7% 12.6% 12.5% 12.2% 12.2% 12.0% 11.2% 10.8% 10.8% 10.4% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.5% 

5212808 Mara Rosa 12.5% 12.4% 12.2% 12.0% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.0% 10.6% 10.6% 10.2% 9.8% 10.2% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.1% 7.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.3% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 

5212907 Marzagão 12.2% 11.3% 11.0% 11.0% 9.8% 9.8% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 8.7% 9.3% 9.8% 9.8% 9.8% 

5212956 Matrinchã 12.0% 12.6% 12.6% 12.4% 12.4% 11.6% 11.0% 10.6% 10.6% 10.2% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5213004 Maurilândia 7.5% 7.4% 7.4% 7.8% 8.0% 8.0% 8.0% 7.9% 7.9% 7.9% 8.0% 7.9% 7.6% 7.4% 7.2% 6.8% 6.7% 6.6% 6.7% 6.6% 6.7% 6.7% 6.6% 6.6% 6.6% 6.4% 6.0% 5.7% 5.7% 5.4% 5.0% 5.4% 5.5% 

5213053 Mimoso de Goiás 10.3% 10.3% 10.3% 10.3% 10.1% 10.1% 9.9% 9.8% 9.7% 9.7% 9.3% 8.9% 8.7% 8.7% 8.7% 8.5% 8.1% 7.8% 7.2% 7.8% 7.8% 7.8% 7.8% 7.8% 8.1% 8.3% 8.3% 8.5% 8.7% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 

5213087 Minaçu 12.6% 12.5% 12.5% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.2% 12.0% 11.6% 11.6% 11.3% 10.6% 10.2% 9.8% 9.2% 9.2% 6.3% 6.3% 6.3% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.2% 

5213103 Mineiros 8.5% 8.5% 8.5% 8.4% 8.3% 8.2% 8.2% 7.9% 7.7% 7.5% 7.2% 7.1% 7.1% 7.1% 7.0% 6.9% 6.8% 6.8% 6.8% 7.1% 7.2% 7.2% 7.3% 7.4% 7.6% 7.7% 7.6% 7.9% 8.0% 8.0% 8.1% 8.2% 8.2% 

5213400 Moiporá 11.3% 11.3% 11.0% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.7% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 

5213509 Monte Alegre de Goiás 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.2% 12.2% 12.2% 11.8% 11.8% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.0% 11.0% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.2% 10.2% 

5213707 Montes Claros de Goiás 11.1% 11.0% 10.4% 10.3% 10.1% 9.5% 7.8% 6.9% 6.9% 5.1% 4.2% 4.2% 4.2% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 4.2% 5.1% 5.8% 5.8% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.8% 7.8% 8.2% 9.2% 9.2% 9.2% 9.2% 

5213756 Montividiu 7.7% 7.9% 8.0% 8.1% 8.1% 8.1% 8.0% 7.9% 8.1% 8.2% 8.2% 8.0% 7.9% 7.9% 8.1% 8.0% 8.0% 8.1% 8.2% 8.2% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.1% 8.0% 8.0% 7.9% 7.8% 7.7% 7.6% 7.5% 7.4% 

5213772 Montividiu do Norte 11.8% 12.4% 12.5% 12.5% 12.6% 12.6% 12.5% 12.4% 12.3% 12.2% 12.2% 11.3% 11.0% 11.0% 10.6% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5213806 Morrinhos 8.2% 8.0% 8.0% 7.8% 8.0% 8.0% 7.7% 7.7% 7.5% 7.5% 7.0% 7.0% 6.6% 6.6% 7.0% 7.1% 7.1% 7.3% 7.4% 7.7% 7.8% 7.7% 7.7% 7.5% 7.4% 7.5% 7.7% 7.8% 7.9% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 

5213855 Morro Agudo de Goiás 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213905 Mossâmedes 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.7% 9.8% 9.8% 9.8% 10.6% 10.2% 10.2% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 11.0% 

5214002 Mozarlândia 11.6% 11.3% 11.3% 10.6% 10.6% 9.3% 8.1% 7.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.2% 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 

5214051 Mundo Novo 12.2% 12.0% 11.8% 11.6% 10.6% 10.2% 10.2% 9.8% 9.3% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5214101 Mutunópolis 12.4% 12.6% 12.6% 12.6% 12.4% 12.0% 11.8% 11.3% 11.0% 10.6% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214408 Nazário 9.1% 8.8% 8.4% 8.4% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.6% 8.8% 8.8% 7.1% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 6.5% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.5% 8.3% 8.3% 9.0% 9.0% 9.1% 9.1% 9.6% 9.4% 9.1% 9.1% 9.9% 

5214507 Nerópolis 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.7% 
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5214606 Niquelândia 10.0% 10.0% 10.0% 10.1% 10.1% 10.0% 10.0% 9.9% 9.6% 9.7% 9.6% 9.3% 9.2% 9.5% 9.0% 8.9% 8.5% 8.9% 8.9% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 8.9% 9.0% 9.2% 9.2% 9.3% 9.7% 9.7% 9.7% 9.3% 9.3% 

5214705 Nova América 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 

5214804 Nova Aurora 11.8% 11.6% 11.3% 11.0% 10.6% 10.6% 10.2% 10.2% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 6.4% 

5214838 Nova Crixás 12.1% 12.1% 11.8% 11.4% 10.5% 10.5% 10.1% 9.7% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.2% 7.2% 6.3% 6.3% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 6.3% 6.3% 5.2% 6.3% 6.3% 

5214861 Nova Glória 6.0% 6.8% 6.7% 6.7% 6.8% 6.8% 6.9% 6.8% 6.6% 6.7% 6.6% 6.6% 6.3% 6.5% 6.4% 6.1% 6.1% 6.6% 6.5% 6.7% 7.2% 7.7% 7.9% 7.9% 8.0% 8.0% 8.0% 7.9% 8.0% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 7.3% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5214903 Nova Roma 11.3% 11.0% 11.0% 11.0% 11.8% 12.0% 12.2% 12.2% 12.2% 12.2% 12.3% 12.5% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.3% 12.3% 12.3% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 11.8% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.8% 

5215009 Nova Veneza 9.7% 9.7% 9.7% 9.2% 8.6% 8.6% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 7.2% 7.2% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.6% 8.6% 8.0% 7.2% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 

5215207 Novo Brasil 10.2% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5215231 Novo Gama 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.2% 10.2% 10.2% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 11.0% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.3% 11.6% 

5215256 Novo Planalto 12.6% 12.5% 12.3% 12.0% 12.0% 12.0% 11.8% 11.6% 11.3% 11.0% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 7.3% 7.3% 8.7% 8.1% 8.1% 

5215306 Orizona 7.8% 7.6% 7.4% 7.3% 7.3% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.6% 6.7% 6.8% 6.8% 7.0% 7.0% 6.7% 6.0% 5.9% 6.3% 6.3% 6.0% 6.4% 6.4% 6.6% 6.7% 6.7% 6.7% 7.2% 7.3% 7.5% 7.6% 

5215405 Ouro Verde de Goiás 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 

5215504 Ouvidor 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 6.3% 6.3% 6.3% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 

5215603 Padre Bernardo 8.6% 8.6% 8.4% 8.3% 8.3% 8.3% 8.2% 8.0% 8.2% 8.0% 7.6% 7.8% 7.8% 7.5% 7.5% 7.2% 7.0% 7.0% 7.2% 6.8% 7.5% 7.6% 7.5% 7.3% 7.5% 7.8% 8.0% 8.0% 8.2% 8.3% 8.2% 8.2% 8.2% 

5215652 Palestina de Goiás 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.2% 12.1% 12.1% 12.0% 11.8% 11.8% 11.1% 10.8% 10.4% 10.4% 10.4% 9.6% 9.1% 8.5% 8.5% 8.5% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.0% 10.4% 10.4% 10.4% 

5215702 Palmeiras de Goiás 6.8% 6.8% 6.5% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.1% 5.9% 5.7% 6.1% 5.5% 5.2% 5.4% 5.2% 4.6% 5.6% 5.6% 5.4% 5.6% 6.2% 5.9% 5.6% 5.9% 6.1% 6.4% 7.0% 7.4% 7.6% 7.6% 7.6% 

5215801 Palmelo 9.8% 9.3% 9.3% 9.0% 9.0% 8.8% 8.8% 8.4% 8.4% 8.1% 7.7% 7.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.7% 7.3% 7.7% 7.7% 7.3% 6.8% 6.2% 7.6% 7.6% 7.6% 8.0% 9.4% 9.8% 9.8% 9.8% 10.0% 

5215900 Palminópolis 6.4% 6.4% 6.8% 6.4% 5.3% 4.6% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 4.6% 5.3% 4.6% 4.6% 5.3% 5.3% 5.9% 5.9% 5.9% 5.9% 6.4% 5.9% 7.2% 7.9% 8.2% 8.5% 8.5% 

5216007 Panamá 7.0% 7.4% 7.3% 7.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.0% 6.6% 6.7% 6.9% 6.9% 6.9% 7.2% 7.3% 7.3% 7.4% 7.3% 7.7% 7.8% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.8% 7.8% 7.7% 7.7% 7.5% 7.6% 7.5% 

5216304 Paranaiguara 6.2% 6.1% 6.0% 5.5% 4.9% 4.4% 4.4% 4.4% 3.9% 4.1% 3.5% 3.9% 2.8% 2.8% 2.8% 3.2% 3.2% 3.5% 3.5% 3.2% 3.2% 3.2% 4.7% 5.6% 6.0% 6.4% 7.2% 7.6% 7.8% 7.8% 7.8% 7.9% 7.9% 

5216403 Paraúna 6.7% 6.3% 6.3% 6.1% 5.8% 5.8% 5.5% 5.4% 5.4% 5.7% 5.7% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.9% 6.4% 6.6% 6.7% 6.8% 7.1% 7.1% 7.0% 7.0% 6.9% 7.0% 7.1% 7.4% 7.5% 7.5% 7.5% 7.6% 7.6% 

5216452 Perolândia 8.2% 8.2% 8.2% 8.4% 8.5% 8.5% 8.5% 8.4% 8.7% 8.7% 8.8% 8.8% 8.8% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 8.8% 8.7% 8.6% 8.6% 

5216809 Petrolina de Goiás 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5216908 Pilar de Goiás 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.2% 12.2% 11.6% 11.6% 11.3% 11.3% 10.8% 10.5% 10.1% 10.1% 10.1% 9.7% 9.7% 8.6% 8.6% 8.6% 7.9% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5217104 Piracanjuba 6.9% 6.6% 6.4% 5.7% 5.4% 5.2% 4.9% 5.2% 4.9% 3.7% 3.7% 3.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 3.3% 3.3% 5.4% 6.2% 6.8% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 7.0% 7.0% 7.5% 7.5% 7.5% 7.6% 7.6% 

5217203 Piranhas 12.3% 12.3% 12.3% 11.8% 11.6% 10.6% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 8.7% 7.2% 7.2% 7.2% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.2% 7.2% 5.2% 6.3% 7.2% 7.2% 8.0% 8.6% 8.0% 

5217302 Pirenópolis 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.7% 8.1% 8.7% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 

5217401 Pires do Rio 11.2% 11.0% 11.0% 10.9% 10.9% 10.4% 10.2% 10.2% 9.7% 9.7% 9.7% 9.4% 9.4% 9.4% 9.4% 9.1% 8.7% 8.3% 7.9% 8.3% 8.3% 7.9% 7.9% 7.9% 8.3% 7.4% 7.4% 6.8% 7.9% 7.4% 7.4% 7.4% 7.4% 

5217609 Planaltina 8.4% 8.4% 8.3% 8.3% 8.2% 8.2% 8.2% 8.3% 8.2% 8.2% 8.1% 8.0% 7.9% 8.0% 7.9% 7.7% 7.6% 7.6% 7.5% 7.6% 7.6% 7.7% 7.7% 7.7% 7.8% 8.1% 8.2% 8.2% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 8.4% 

5217708 Pontalina 5.6% 5.0% 4.5% 4.2% 4.0% 4.3% 5.0% 4.8% 4.3% 4.3% 4.3% 4.5% 4.3% 4.0% 4.3% 4.5% 4.3% 4.8% 5.0% 5.2% 5.2% 5.0% 4.5% 5.4% 5.0% 5.2% 5.4% 6.5% 7.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5218003 Porangatu 11.8% 12.0% 11.9% 11.7% 11.7% 11.2% 11.2% 10.9% 10.9% 9.9% 9.5% 9.5% 9.5% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 8.5% 7.9% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.0% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 5.2% 0.0% 0.0% 3.7% 

5218052 Porteirão 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.2% 8.2% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.2% 8.2% 8.2% 7.8% 7.6% 7.3% 6.9% 6.8% 6.7% 6.5% 6.7% 5.9% 5.6% 5.2% 5.2% 4.8% 4.8% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 

5218102 Portelândia 7.5% 7.4% 7.4% 7.5% 7.4% 7.5% 7.5% 7.3% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.0% 7.1% 7.1% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.3% 7.3% 7.4% 7.5% 

5218300 Posse 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.4% 12.3% 12.3% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 12.1% 11.9% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.6% 11.4% 10.9% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 10.9% 10.9% 

5218391 Professor Jamil 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 5.2% 5.2% 

5218508 Quirinópolis 5.3% 5.0% 4.8% 4.6% 4.8% 4.8% 4.6% 4.6% 5.3% 5.0% 5.6% 6.0% 6.0% 6.6% 6.4% 6.9% 7.1% 6.9% 6.9% 7.0% 6.9% 6.9% 6.8% 7.1% 7.5% 7.7% 7.9% 8.0% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 

5218607 Rialma 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.6% 5.4% 6.0% 6.1% 5.9% 5.7% 5.7% 5.9% 5.9% 5.7% 5.4% 5.4% 5.1% 5.7% 7.1% 7.1% 7.4% 7.6% 7.7% 7.7% 7.8% 7.8% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 

5218706 Rianápolis 8.9% 7.2% 7.2% 5.6% 5.6% 4.9% 6.2% 5.6% 4.9% 5.6% 6.7% 6.7% 5.6% 4.0% 2.9% 4.0% 4.0% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 4.0% 7.2% 8.0% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 8.3% 8.3% 8.6% 8.6% 8.6% 

5218789 Rio Quente 12.7% 12.9% 13.0% 13.1% 13.2% 13.2% 13.2% 13.1% 13.1% 12.7% 12.5% 12.5% 11.5% 11.5% 11.5% 11.1% 10.7% 10.7% 10.1% 10.1% 8.8% 8.8% 8.0% 8.0% 8.8% 7.0% 7.0% 8.0% 8.0% 7.0% 7.0% 8.0% 8.0% 

5218805 Rio Verde 7.1% 6.9% 6.6% 6.6% 6.7% 6.7% 6.6% 6.6% 6.1% 6.4% 6.4% 6.5% 6.7% 6.6% 6.1% 6.3% 6.3% 6.5% 7.0% 7.4% 7.5% 7.7% 7.6% 7.6% 7.6% 7.7% 7.8% 7.8% 7.8% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 

5218904 Rubiataba 5.0% 5.0% 5.0% 4.1% 4.1% 2.9% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 5.0% 4.1% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.7% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 

5219001 Sanclerlândia 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 7.3% 8.1% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 9.3% 9.3% 10.2% 

5219209 Santa Cruz de Goiás 8.6% 8.5% 8.3% 8.2% 8.3% 8.0% 7.9% 7.8% 7.9% 7.5% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 6.9% 6.8% 6.8% 6.9% 7.6% 7.5% 7.4% 7.2% 7.4% 7.4% 7.6% 7.6% 7.8% 8.3% 8.3% 8.5% 8.5% 8.4% 

5219258 Santa Fé de Goiás 11.6% 10.8% 10.8% 10.8% 9.7% 9.7% 8.0% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 6.2% 5.2% 5.2% 6.2% 7.2% 8.0% 8.0% 

5219308 Santa Helena de Goiás 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.5% 7.4% 7.4% 7.5% 7.5% 7.4% 7.3% 7.1% 6.9% 6.7% 6.7% 6.9% 6.9% 6.7% 6.7% 6.7% 6.3% 6.3% 6.1% 6.1% 6.0% 5.8% 5.9% 5.5% 5.5% 5.5% 5.1% 

5219357 Santa Isabel 6.2% 6.2% 6.0% 5.5% 5.5% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 4.7% 4.4% 4.4% 4.0% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 4.4% 4.7% 4.4% 5.3% 6.2% 6.4% 6.4% 6.9% 7.4% 7.4% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.8% 

5219407 Santa Rita do Araguaia 12.0% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.3% 11.0% 10.6% 10.6% 9.8% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.7% 9.3% 8.7% 9.3% 9.8% 10.2% 10.2% 10.2% 10.6% 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 9.2% 8.6% 7.9% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 8.6% 8.6% 7.5% 7.4% 6.9% 7.5% 8.3% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 9.5% 9.7% 9.9% 9.7% 9.9% 9.5% 9.7% 9.5% 9.7% 9.9% 10.4% 10.6% 10.7% 10.7% 10.7% 

5219506 Santa Rosa de Goiás 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 
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5219605 Santa Tereza de Goiás 12.0% 11.8% 11.6% 11.3% 10.6% 10.6% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 8.1% 6.4% 6.4% 6.4% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 12.5% 12.6% 12.4% 12.3% 12.2% 12.2% 12.0% 12.0% 11.3% 11.0% 9.8% 8.7% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 

5219712 Santo Antônio da Barra 6.2% 6.1% 6.0% 6.0% 6.3% 6.3% 6.2% 6.1% 6.1% 6.1% 6.0% 6.3% 6.7% 6.7% 6.7% 6.6% 6.7% 6.8% 6.9% 6.9% 6.9% 6.8% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.8% 6.9% 7.0% 7.0% 7.1% 7.3% 7.4% 

5219738 Santo Antônio de Goiás 10.2% 10.2% 9.8% 10.2% 10.2% 11.0% 11.0% 10.6% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 8.1% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 10.6% 10.6% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5219803 São Domingos 11.6% 11.6% 12.0% 12.2% 12.2% 12.4% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.6% 12.6% 12.6% 12.5% 12.5% 12.5% 12.5% 12.4% 12.4% 12.3% 12.0% 11.8% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.8% 11.8% 11.8% 12.0% 

5219902 São Francisco de Goiás 10.3% 9.9% 9.5% 8.5% 7.9% 7.9% 7.1% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 7.1% 6.2% 7.1% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 7.9% 8.5% 8.5% 8.5% 9.5% 9.5% 9.5% 9.9% 10.3% 10.6% 10.3% 10.3% 10.3% 

5220009 São João d'Aliança 9.2% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.1% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 8.8% 8.8% 8.7% 8.7% 8.7% 8.6% 8.7% 8.8% 8.8% 8.9% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 9.0% 9.0% 9.0% 9.0% 

5220058 São João da Paraúna 6.1% 5.8% 5.6% 5.8% 5.8% 5.9% 4.9% 4.6% 4.3% 3.9% 4.6% 4.8% 4.6% 4.1% 4.1% 3.9% 3.9% 4.3% 5.1% 5.4% 5.7% 5.5% 5.1% 5.1% 4.9% 5.1% 6.1% 6.3% 7.3% 7.6% 7.7% 7.7% 7.7% 

5220108 São Luís de Montes Belos 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 6.3% 6.3% 6.3% 

5220157 São Luiz do Norte 7.3% 7.0% 6.8% 6.7% 6.8% 6.7% 6.3% 6.4% 6.2% 5.8% 5.6% 5.6% 5.5% 5.7% 5.8% 5.9% 5.9% 5.8% 6.5% 6.9% 7.0% 7.0% 7.1% 7.2% 7.3% 7.3% 7.2% 7.0% 6.8% 6.6% 6.4% 6.4% 6.4% 

5220207 São Miguel do Araguaia 11.6% 11.3% 11.3% 10.6% 10.6% 9.8% 9.8% 8.7% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 7.4% 7.1% 6.6% 6.4% 5.8% 5.5% 5.3% 5.3% 5.5% 4.8% 4.6% 4.6% 5.1% 5.3% 5.2% 5.0% 4.5% 4.8% 5.2% 5.8% 6.3% 6.0% 6.2% 6.2% 5.8% 5.8% 5.7% 5.7% 6.3% 6.4% 6.7% 6.9% 6.9% 

5220280 São Patrício 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.8% 6.1% 5.5% 5.8% 5.8% 5.8% 6.1% 6.1% 5.5% 5.5% 6.4% 7.0% 7.2% 7.5% 7.7% 7.8% 7.7% 7.8% 7.9% 7.9% 8.1% 8.1% 7.9% 7.9% 7.9% 7.8% 7.7% 7.7% 7.6% 

5220405 São Simão 9.3% 9.3% 9.3% 8.1% 8.1% 8.7% 8.7% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 10.2% 10.5% 10.8% 11.1% 10.8% 10.8% 10.8% 

5220454 Senador Canedo 6.4% 7.3% 8.1% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 8.1% 7.3% 8.1% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 8.7% 10.2% 10.2% 10.6% 10.6% 11.0% 11.0% 

5220504 Serranópolis 11.6% 11.7% 11.8% 11.8% 11.7% 11.2% 11.2% 10.3% 9.1% 8.7% 8.7% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 6.8% 6.8% 5.0% 7.5% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.1% 9.6% 

5220603 Silvânia 6.4% 6.3% 6.1% 5.6% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.3% 4.9% 4.9% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 5.1% 4.9% 5.3% 6.3% 6.8% 7.0% 7.1% 7.0% 7.0% 7.1% 7.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.4% 7.4% 7.4% 7.4% 

5220686 Simolândia 11.6% 11.6% 11.8% 11.8% 12.0% 12.0% 12.2% 12.3% 12.5% 12.5% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.6% 12.4% 12.2% 12.0% 12.0% 12.0% 12.0% 11.8% 11.6% 11.6% 11.0% 11.6% 11.8% 11.8% 11.8% 

5220702 Sítio d'Abadia 11.2% 11.4% 11.5% 11.5% 11.6% 11.6% 11.6% 11.6% 11.7% 11.7% 11.7% 11.7% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.8% 11.7% 11.7% 11.7% 11.7% 11.7% 11.6% 11.4% 11.4% 11.5% 10.9% 10.1% 10.4% 10.6% 10.6% 10.6% 10.6% 

5221007 Taquaral de Goiás 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 8.1% 8.1% 

5221080 Teresina de Goiás 8.6% 9.2% 9.2% 9.2% 10.1% 10.5% 10.5% 11.1% 11.1% 11.4% 11.4% 11.4% 11.4% 12.1% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 12.2% 12.2% 12.2% 12.1% 12.1% 11.9% 11.9% 11.9% 11.9% 11.9% 11.9% 

5221197 Terezópolis de Goiás 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 5.2% 6.3% 6.3% 8.0% 8.6% 9.2% 9.2% 10.5% 10.5% 10.5% 

5221304 Três Ranchos 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.7% 9.2% 8.6% 9.2% 9.2% 8.1% 8.1% 8.1% 8.0% 8.1% 9.8% 9.8% 9.3% 9.3% 8.7% 8.1% 6.4% 6.3% 6.3% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 

5221403 Trindade 7.7% 7.7% 5.1% 5.1% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 6.2% 6.2% 6.2% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 6.2% 5.1% 6.2% 5.1% 3.7% 3.7% 5.1% 6.2% 7.0% 7.7% 7.7% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 8.9% 8.9% 

5221452 Trombas 12.3% 11.9% 11.8% 11.8% 11.4% 11.1% 11.1% 10.5% 10.5% 10.5% 10.5% 10.5% 10.5% 9.2% 10.2% 9.3% 9.3% 9.3% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.0% 7.2% 7.2% 6.3% 5.2% 3.7% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 6.2% 

5221502 Turvânia 4.7% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 2.4% 3.4% 4.1% 4.1% 4.7% 5.7% 6.1% 5.7% 5.2% 5.7% 6.1% 5.7% 5.2% 6.1% 6.4% 6.8% 6.4% 5.7% 5.2% 5.7% 6.1% 6.4% 6.4% 8.7% 9.5% 9.6% 9.6% 9.6% 

5221551 Turvelândia 7.2% 7.3% 7.4% 7.6% 7.7% 7.8% 7.8% 7.8% 7.8% 7.8% 7.7% 7.7% 7.6% 7.6% 7.5% 7.5% 7.4% 7.5% 7.4% 7.3% 7.2% 7.2% 7.3% 7.2% 7.4% 7.2% 6.9% 6.8% 6.6% 6.6% 6.6% 6.7% 6.5% 

5221577 Uirapuru 9.3% 10.6% 11.6% 12.0% 12.2% 12.3% 12.3% 12.6% 12.4% 12.4% 12.4% 12.0% 12.0% 11.6% 11.6% 11.0% 9.8% 9.3% 8.7% 8.7% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5221601 Uruaçu 9.8% 9.7% 9.4% 9.2% 8.8% 8.9% 8.8% 8.8% 8.1% 7.9% 7.4% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.9% 5.9% 6.3% 6.6% 7.4% 7.4% 7.4% 8.5% 8.6% 8.6% 8.8% 8.8% 9.4% 9.5% 9.6% 9.6% 9.5% 

5221700 Uruana 8.6% 7.2% 7.2% 8.0% 7.2% 6.3% 7.2% 6.3% 7.2% 7.2% 8.6% 8.6% 8.6% 8.0% 7.2% 6.3% 6.3% 6.3% 7.2% 9.2% 9.7% 9.7% 9.2% 9.2% 9.7% 9.7% 10.5% 10.8% 11.1% 11.4% 11.1% 11.1% 10.8% 

5221809 Urutaí 11.8% 11.3% 10.6% 10.6% 9.8% 8.7% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 8.0% 8.6% 8.6% 8.6% 9.7% 9.7% 10.1% 10.1% 10.5% 

5221858 Valparaíso de Goiás 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 10.2% 9.8% 9.8% 9.8% 9.3% 8.7% 8.7% 9.3% 9.3% 8.7% 9.8% 9.8% 9.3% 10.2% 10.2% 10.6% 9.8% 9.8% 9.8% 9.8% 10.6% 10.6% 11.0% 11.0% 11.0% 11.6% 11.6% 12.4% 12.4% 

5221908 Varjão 11.4% 10.5% 10.5% 10.5% 10.1% 10.1% 9.7% 9.2% 8.6% 8.0% 8.0% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 8.0% 8.0% 8.0% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.2% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 

5222005 Vianópolis 7.2% 7.0% 6.9% 6.7% 6.4% 6.1% 5.8% 5.8% 5.7% 5.4% 5.4% 5.1% 5.0% 4.8% 5.0% 5.0% 5.0% 5.5% 6.0% 6.5% 6.5% 6.5% 6.7% 6.8% 6.8% 6.9% 7.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.4% 7.4% 

5222054 Vicentinópolis 7.5% 7.6% 7.6% 7.5% 7.9% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.9% 7.8% 7.7% 7.8% 7.8% 7.6% 7.5% 7.4% 7.6% 7.4% 7.4% 7.5% 7.4% 7.3% 7.2% 7.1% 7.1% 7.2% 7.0% 

5222203 Vila Boa 12.2% 12.4% 12.4% 12.4% 12.5% 12.6% 12.6% 12.5% 12.5% 12.3% 12.3% 12.3% 12.3% 11.8% 11.3% 11.3% 11.3% 9.7% 9.2% 9.2% 8.6% 9.2% 8.6% 9.2% 9.2% 9.7% 9.7% 9.7% 9.2% 10.1% 10.1% 10.1% 10.1% 

5222302 Vila Propício 8.5% 8.1% 8.0% 7.7% 7.0% 7.0% 6.9% 6.9% 6.7% 6.9% 7.0% 7.0% 7.2% 6.7% 7.0% 7.2% 7.9% 8.0% 8.1% 8.3% 8.4% 8.4% 8.5% 8.7% 8.7% 8.8% 8.9% 8.9% 8.8% 8.8% 8.8% 8.9% 8.9% 

 

 

S19. Margem de erro das estimativas das proporções para a classe agricultura anual* com 90% de nível de confiança - % - Municípios. 
Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 3.9% 3.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.9% 0.0% 0.0% 0.0% 3.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.9% 3.9% 5.4% 6.6% 6.6% 5.4% 5.4% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 

5200100 Abadiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.8% 2.8% 2.8% 2.0% 2.0% 3.9% 4.4% 4.8% 4.8% 5.1% 5.1% 4.8% 4.8% 4.8% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.4% 5.6% 

5200134 Acreúna 5.9% 5.8% 5.8% 6.2% 6.3% 6.4% 6.2% 6.0% 6.2% 5.9% 6.1% 6.6% 6.7% 6.7% 6.7% 6.8% 6.9% 6.9% 6.9% 6.7% 6.7% 6.6% 6.5% 6.4% 6.2% 6.0% 6.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.2% 6.0% 6.0% 

5200159 Adelândia 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5200175 Água Fria de Goiás 0.0% 0.0% 1.5% 2.0% 2.0% 2.9% 2.9% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.9% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 4.0% 4.6% 4.7% 5.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.5% 6.6% 6.5% 6.6% 6.6% 6.8% 6.8% 6.9% 6.9% 6.9% 

5200209 Água Limpa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200258 Águas Lindas de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5200308 Alexânia 4.5% 4.5% 5.0% 5.0% 4.5% 5.0% 2.6% 1.2% 4.0% 4.0% 5.0% 5.0% 5.4% 5.4% 4.0% 3.4% 3.3% 2.4% 3.3% 3.3% 4.0% 4.0% 4.0% 4.5% 4.5% 4.6% 4.6% 5.0% 5.8% 5.8% 5.8% 6.1% 6.1% 
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5200506 Aloândia 3.6% 4.3% 4.0% 3.6% 4.0% 3.6% 3.7% 3.2% 3.6% 3.1% 3.3% 3.8% 3.8% 3.6% 2.1% 2.7% 2.7% 3.1% 4.0% 4.6% 4.9% 4.7% 4.4% 4.4% 4.5% 4.4% 4.1% 4.4% 5.6% 5.6% 5.6% 5.8% 6.0% 

5200555 Alto Horizonte 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5200605 Alto Paraíso de Goiás 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 5.2% 5.5% 5.2% 5.5% 6.2% 6.4% 6.6% 6.4% 6.4% 6.4% 6.8% 6.8% 7.2% 7.5% 7.5% 7.7% 7.7% 7.9% 8.0% 

5200803 Alvorada do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5200829 Amaralina 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5200852 Americano do Brasil 0.0% 0.0% 5.1% 6.1% 7.0% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 7.7% 7.7% 7.0% 7.0% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 5.1% 7.0% 7.7% 8.3% 8.3% 8.8% 8.8% 8.8% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 

5200902 Amorinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 6.4% 7.3% 6.4% 8.1% 8.1% 

5201108 Anápolis 0.0% 0.0% 2.5% 2.5% 2.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.5% 2.5% 2.5% 4.8% 5.4% 5.4% 5.4% 4.8% 4.8% 4.8% 5.4% 4.8% 5.4% 5.4% 6.2% 5.8% 

5201207 Anhanguera 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201306 Anicuns 3.4% 3.4% 4.1% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 2.5% 2.4% 2.4% 2.4% 2.5% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 4.1% 3.4% 2.4% 2.4% 3.4% 3.4% 2.5% 2.5% 2.5% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 

5201405 Aparecida de Goiânia 3.9% 5.4% 5.4% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 

5201454 Aparecida do Rio Doce 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 4.0% 4.0% 4.0% 4.3% 

5201504 Aporé 3.3% 3.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.3% 3.3% 3.3% 0.0% 3.3% 5.7% 3.3% 3.5% 4.7% 4.7% 

5201603 Araçu 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 5.3% 3.8% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 6.4% 6.4% 7.3% 6.4% 3.8% 5.3% 5.3% 8.1% 6.4% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.0% 

5201702 Aragarças 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5201801 Aragoiânia 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 

5202155 Araguapaz 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202353 Arenópolis 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 8.1% 7.3% 7.3% 

5202502 Aruanã 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 4.0% 4.3% 4.3% 4.3% 4.0% 4.0% 

5202601 Aurilândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 

5202809 Avelinópolis 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 5.1% 5.1% 5.1% 4.2% 4.2% 4.2% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.8% 5.8% 5.8% 6.4% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 

5203104 Baliza 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 2.6% 2.6% 3.2% 3.2% 3.7% 3.7% 3.7% 

5203203 Barro Alto 4.5% 5.0% 5.3% 4.9% 4.5% 4.0% 4.0% 3.3% 3.3% 3.2% 3.3% 3.3% 2.6% 2.6% 2.8% 2.8% 2.8% 3.0% 3.7% 5.1% 5.1% 5.0% 5.4% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 

5203302 Bela Vista de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.2% 1.2% 1.2% 1.2% 1.6% 2.0% 2.3% 2.3% 2.3% 2.0% 2.0% 2.0% 2.3% 3.0% 3.5% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 

5203401 Bom Jardim de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5203500 Bom Jesus de Goiás 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.4% 7.5% 7.4% 7.4% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 7.3% 7.2% 7.2% 7.1% 6.8% 6.8% 6.9% 6.9% 7.0% 7.0% 6.9% 6.9% 7.0% 6.8% 6.9% 6.7% 6.8% 6.8% 6.8% 

5203559 Bonfinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5203575 Bonópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5203609 Brazabrantes 1.3% 2.7% 2.9% 2.9% 2.9% 2.7% 2.7% 2.5% 0.0% 1.3% 1.3% 0.0% 1.8% 2.9% 2.9% 2.9% 2.7% 2.7% 2.9% 2.7% 2.7% 2.7% 1.3% 1.3% 2.7% 4.4% 4.4% 3.6% 4.3% 4.9% 4.3% 4.3% 4.3% 

5203807 Britânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 

5203906 Buriti Alegre 3.2% 5.2% 6.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.2% 3.1% 3.2% 3.7% 3.7% 3.5% 3.2% 3.5% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.5% 3.5% 3.7% 4.5% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 

5203939 Buriti de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203962 Buritinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 

5204003 Cabeceiras 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 2.9% 3.5% 3.7% 3.7% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.2% 4.2% 4.2% 4.4% 4.6% 4.6% 4.7% 4.7% 5.0% 5.0% 4.7% 4.7% 4.7% 5.0% 5.3% 5.9% 5.9% 6.1% 6.3% 6.5% 6.6% 

5204102 Cachoeira Alta 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204201 Cachoeira de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5204250 Cachoeira Dourada 6.2% 6.4% 6.4% 6.6% 6.7% 6.8% 6.8% 6.9% 6.5% 6.7% 6.6% 6.7% 6.7% 6.9% 7.0% 7.1% 7.4% 7.5% 7.6% 7.5% 7.5% 7.5% 7.2% 7.1% 7.1% 7.0% 6.8% 5.8% 5.1% 5.1% 4.2% 4.2% 4.2% 

5204300 Caçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 3.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 5.8% 

5204409 Caiapônia 1.3% 1.3% 1.3% 1.3% 1.3% 1.9% 1.9% 1.9% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.9% 3.9% 4.0% 4.6% 4.6% 4.6% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 

5204508 Caldas Novas 2.4% 2.9% 2.9% 3.3% 3.3% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 1.7% 1.8% 3.3% 3.3% 3.7% 4.0% 4.3% 4.0% 4.6% 4.6% 5.0% 5.4% 6.1% 6.2% 6.2% 6.4% 6.4% 6.3% 

5204557 Caldazinha 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204607 Campestre de Goiás 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 5.5% 5.3% 6.4% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 3.8% 4.0% 4.0% 1.9% 1.9% 

5204656 Campinaçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 4.0% 4.0% 4.0% 1.9% 1.9% 1.9% 

5204706 Campinorte 1.1% 2.3% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.8% 2.8% 3.0% 3.0% 3.5% 4.1% 4.5% 4.5% 4.9% 4.9% 5.2% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.8% 5.8% 6.2% 6.4% 6.4% 

5204805 Campo Alegre de Goiás 1.5% 1.0% 1.0% 1.9% 1.9% 2.3% 2.4% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.1% 2.1% 2.1% 2.0% 2.1% 2.5% 2.5% 3.1% 3.4% 3.7% 3.9% 3.9% 3.8% 3.7% 3.8% 3.8% 3.8% 3.9% 3.9% 4.1% 4.3% 4.3% 

5204854 Campo Limpo de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 7.3% 7.3% 6.4% 

5204904 Campos Belos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204953 Campos Verdes 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 2.6% 

5205000 Carmo do Rio Verde 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.8% 4.8% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 4.4% 4.3% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.5% 4.1% 4.4% 4.1% 4.1% 4.1% 3.9% 4.2% 

5205059 Castelândia 5.0% 5.0% 4.7% 4.9% 5.4% 5.3% 5.5% 5.1% 4.9% 4.9% 5.1% 5.6% 5.8% 5.7% 5.9% 6.0% 5.5% 5.1% 5.8% 6.1% 6.3% 6.0% 5.7% 5.5% 5.4% 5.6% 5.6% 5.5% 5.3% 5.6% 5.5% 5.4% 5.6% 

5205109 Catalão 0.0% 0.0% 1.5% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 2.2% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 3.0% 3.7% 4.1% 4.4% 4.4% 4.9% 4.4% 4.6% 4.9% 4.9% 4.9% 5.1% 5.4% 5.5% 5.6% 
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5205208 Caturaí 4.1% 4.1% 5.0% 5.0% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 6.3% 7.7% 7.7% 8.4% 8.1% 8.4% 8.4% 8.1% 8.8% 8.8% 8.4% 7.7% 5.7% 5.0% 5.0% 5.7% 5.0% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 5.7% 

5205307 Cavalcante 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 

5205406 Ceres 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 

5205455 Cezarina 2.1% 2.1% 2.1% 3.0% 3.6% 4.1% 4.6% 4.1% 4.6% 4.6% 5.3% 5.0% 4.6% 3.6% 3.0% 3.0% 3.0% 3.6% 5.3% 6.4% 6.9% 6.9% 6.4% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 6.7% 7.5% 7.5% 7.9% 7.9% 7.9% 

5205471 Chapadão do Céu 7.2% 7.2% 7.2% 7.7% 7.7% 7.9% 7.9% 8.0% 8.2% 8.4% 8.6% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.7% 8.9% 9.0% 8.9% 8.9% 8.9% 8.9% 9.0% 8.9% 8.6% 8.3% 8.2% 8.1% 8.0% 8.1% 8.2% 

5205497 Cidade Ocidental 0.0% 0.0% 0.0% 2.8% 3.9% 3.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.8% 2.8% 2.8% 4.7% 4.7% 4.7% 7.7% 8.4% 8.4% 8.4% 8.1% 7.7% 7.7% 7.4% 7.7% 7.4% 7.4% 8.1% 8.4% 8.4% 

5205513 Cocalzinho de Goiás 0.0% 0.0% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 2.8% 2.8% 2.8% 3.8% 4.6% 5.2% 5.2% 4.6% 4.6% 4.6% 3.8% 4.6% 5.2% 5.2% 5.2% 5.8% 5.8% 5.8% 5.2% 

5205521 Colinas do Sul 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5205703 Córrego do Ouro 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5205802 Corumbá de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 3.1% 3.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 3.1% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 5.3% 6.7% 6.7% 7.3% 7.8% 8.7% 8.7% 

5205901 Corumbaíba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 

5206206 Cristalina 2.9% 3.8% 4.0% 4.6% 5.2% 5.2% 5.0% 5.0% 5.0% 5.2% 5.3% 5.3% 5.7% 5.9% 6.0% 6.1% 6.1% 6.3% 6.9% 7.3% 7.5% 7.5% 7.4% 7.4% 7.4% 7.5% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 

5206305 Cristianópolis 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 3.4% 4.4% 4.7% 5.4% 5.4% 5.7% 6.4% 6.4% 6.6% 6.6% 

5206404 Crixás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206503 Cromínia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 

5206602 Cumari 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5206701 Damianópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206800 Damolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5206909 Davinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5207105 Diorama 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207253 Doverlândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 

5207352 Edealina 3.2% 3.7% 3.5% 3.5% 3.5% 3.2% 3.5% 3.7% 4.0% 3.7% 3.7% 4.4% 4.2% 4.0% 3.7% 3.5% 4.2% 4.2% 5.3% 5.0% 4.4% 4.4% 5.0% 5.8% 5.8% 6.0% 6.1% 6.8% 7.0% 7.3% 7.5% 7.4% 7.5% 

5207402 Edéia 6.2% 6.4% 6.5% 6.6% 7.0% 7.1% 7.2% 7.2% 7.3% 7.2% 7.3% 7.5% 7.3% 7.3% 7.5% 7.6% 7.7% 7.6% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.5% 7.4% 7.4% 7.4% 7.3% 6.9% 6.7% 6.3% 6.3% 6.3% 

5207501 Estrela do Norte 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5207535 Faina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207600 Fazenda Nova 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207808 Firminópolis 5.0% 4.1% 5.7% 5.0% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 0.0% 0.0% 0.0% 2.9% 0.0% 0.0% 2.9% 2.9% 0.0% 0.0% 0.0% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 5.0% 8.1% 8.1% 8.4% 8.4% 8.1% 

5207907 Flores de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5208004 Formosa 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5208103 Formoso 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 

5208152 Gameleira de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.7% 1.5% 1.5% 2.1% 2.9% 2.9% 3.7% 4.0% 5.1% 5.1% 5.7% 5.8% 6.5% 6.7% 6.9% 7.1% 7.5% 7.6% 7.6% 7.6% 7.7% 7.7% 7.8% 7.7% 7.6% 

5208301 Divinópolis de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208400 Goianápolis 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 5.1% 5.1% 4.2% 0.0% 0.0% 3.0% 3.0% 1.5% 1.5% 1.5% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 4.3% 5.1% 5.1% 5.9% 5.9% 7.9% 8.3% 8.9% 

5208509 Goiandira 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208608 Goianésia 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.9% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 3.5% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 

5208707 Goiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.0% 7.0% 8.0% 8.0% 8.8% 8.8% 7.0% 7.0% 7.0% 

5208806 Goianira 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 4.4% 3.1% 3.1% 3.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 4.4% 3.1% 4.4% 6.1% 6.7% 6.1% 6.1% 6.7% 6.7% 6.1% 6.7% 6.7% 7.3% 7.3% 7.8% 

5208905 Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5209101 Goiatuba 7.7% 7.9% 7.9% 7.9% 8.0% 8.0% 7.9% 7.7% 7.7% 7.7% 8.0% 7.9% 8.0% 8.2% 8.2% 8.3% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.3% 8.1% 8.1% 8.0% 7.9% 7.7% 7.7% 7.6% 7.2% 7.2% 7.3% 7.3% 7.2% 

5209150 Gouvelândia 5.6% 5.6% 5.5% 5.2% 6.1% 6.2% 5.7% 4.6% 4.6% 4.4% 5.0% 5.6% 5.7% 6.4% 6.7% 7.3% 7.5% 7.3% 7.4% 7.2% 7.0% 6.7% 4.4% 4.2% 4.2% 4.4% 5.2% 5.5% 5.5% 5.7% 5.5% 5.3% 5.3% 

5209200 Guapó 0.0% 0.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5209291 Guaraíta 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 

5209408 Guarani de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209457 Guarinos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209606 Heitoraí 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 8.1% 9.3% 8.7% 8.7% 8.1% 8.1% 9.8% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 

5209705 Hidrolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5209804 Hidrolina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 4.0% 4.0% 4.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 8.7% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 9.3% 

5209903 Iaciara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 3.8% 3.8% 

5209937 Inaciolândia 5.7% 5.7% 5.5% 5.0% 5.2% 5.7% 5.6% 5.3% 4.9% 4.5% 4.7% 5.2% 5.7% 6.1% 6.5% 7.1% 7.4% 7.4% 7.5% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.5% 7.5% 7.4% 7.0% 6.6% 6.8% 6.8% 6.6% 6.6% 6.8% 

5209952 Indiara 3.6% 3.2% 3.6% 4.2% 4.9% 4.9% 4.4% 4.7% 5.3% 4.4% 4.7% 5.3% 5.3% 5.3% 4.7% 5.1% 6.0% 5.8% 6.1% 6.7% 6.9% 7.0% 6.5% 6.1% 5.8% 5.8% 6.0% 6.0% 6.8% 7.2% 7.0% 7.0% 7.1% 

5210000 Inhumas 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 3.6% 4.4% 4.4% 4.4% 3.6% 3.6% 5.5% 6.0% 5.5% 5.0% 5.0% 4.4% 3.6% 3.6% 3.6% 2.6% 3.6% 2.6% 2.6% 0.0% 0.0% 0.0% 2.6% 3.6% 0.0% 
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5210109 Ipameri 1.6% 2.2% 2.2% 2.2% 3.1% 3.1% 2.7% 1.6% 2.2% 2.7% 2.2% 2.2% 3.1% 3.1% 3.1% 3.4% 2.7% 2.7% 4.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.9% 4.7% 4.5% 5.1% 5.1% 5.5% 5.5% 5.6% 5.6% 5.8% 

5210158 Ipiranga de Goiás 3.6% 3.9% 4.2% 3.9% 3.6% 3.9% 4.4% 4.7% 4.4% 4.4% 5.1% 5.1% 5.3% 5.3% 4.9% 5.5% 4.7% 3.9% 4.2% 4.2% 4.4% 4.2% 4.4% 4.2% 3.2% 3.6% 3.6% 3.2% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 4.2% 

5210208 Iporá 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 

5210307 Israelândia 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 

5210406 Itaberaí 5.6% 5.1% 5.1% 6.0% 6.0% 6.0% 5.6% 6.7% 6.7% 7.3% 7.8% 7.0% 6.4% 6.0% 5.6% 6.7% 7.3% 6.4% 5.6% 6.7% 6.4% 5.6% 5.1% 5.6% 6.3% 6.3% 6.4% 6.4% 7.0% 7.3% 7.3% 7.0% 7.3% 

5210562 Itaguari 7.2% 6.7% 6.7% 7.2% 6.7% 6.2% 6.2% 5.6% 4.9% 4.9% 4.0% 4.9% 8.0% 8.3% 6.7% 7.2% 5.6% 4.0% 6.7% 8.0% 7.2% 8.0% 8.3% 8.6% 8.6% 7.6% 5.6% 6.1% 7.1% 7.5% 8.6% 8.6% 9.2% 

5210604 Itaguaru 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 6.4% 7.3% 6.4% 7.3% 5.3% 5.3% 6.4% 3.8% 3.8% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 3.8% 

5210802 Itajá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210901 Itapaci 3.6% 4.4% 4.4% 4.4% 6.1% 5.6% 6.1% 5.6% 6.5% 6.5% 4.4% 4.4% 4.4% 5.6% 5.6% 6.1% 6.5% 6.5% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 4.4% 5.1% 5.6% 6.1% 6.1% 5.1% 4.4% 4.4% 5.1% 5.6% 6.9% 

5211008 Itapirapuã 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5211206 Itapuranga 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211305 Itarumã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 4.9% 4.9% 3.5% 0.0% 3.5% 3.5% 3.5% 4.9% 4.9% 7.4% 

5211404 Itauçu 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 

5211503 Itumbiara 5.7% 5.6% 5.7% 5.7% 6.6% 6.9% 7.0% 7.1% 6.8% 6.4% 6.7% 6.8% 7.0% 6.9% 6.9% 7.1% 7.2% 7.3% 7.5% 7.5% 7.5% 7.4% 7.4% 7.2% 7.1% 6.9% 6.8% 6.8% 6.8% 7.0% 7.1% 7.1% 7.2% 

5211602 Ivolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5211701 Jandaia 3.8% 3.8% 2.7% 3.3% 4.3% 4.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.3% 3.3% 3.3% 3.8% 4.6% 5.0% 4.6% 4.3% 4.6% 4.6% 4.6% 5.0% 4.6% 4.6% 4.6% 4.6% 5.0% 5.0% 5.3% 5.8% 5.8% 5.6% 5.8% 

5211800 Jaraguá 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 

5211909 Jataí 3.7% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.2% 4.2% 4.0% 4.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.5% 3.5% 3.5% 3.7% 4.2% 4.4% 4.6% 6.0% 6.3% 6.2% 5.8% 5.7% 5.3% 5.3% 5.1% 5.4% 6.2% 6.3% 6.3% 6.5% 6.4% 

5212006 Jaupaci 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212055 Jesúpolis 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 6.4% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5212105 Joviânia 5.0% 5.4% 5.4% 5.2% 5.5% 5.6% 5.4% 5.2% 5.5% 5.6% 5.8% 5.6% 5.5% 5.5% 5.5% 5.4% 5.5% 5.5% 6.0% 5.9% 6.6% 6.2% 6.0% 6.1% 5.9% 6.0% 6.2% 6.4% 6.8% 6.9% 7.2% 7.2% 7.2% 

5212204 Jussara 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 

5212253 Lagoa Santa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212303 Leopoldo de Bulhões 2.6% 3.1% 3.6% 3.6% 4.0% 4.0% 3.6% 2.6% 1.8% 1.8% 1.8% 3.1% 3.6% 4.3% 4.3% 4.3% 4.9% 4.9% 5.5% 5.7% 5.9% 5.9% 5.9% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 5.9% 6.1% 6.0% 6.2% 6.3% 6.1% 

5212501 Luziânia 2.5% 3.0% 3.4% 3.4% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.0% 3.0% 3.0% 3.4% 3.4% 4.5% 4.7% 5.2% 5.0% 5.0% 5.2% 5.5% 5.9% 5.9% 6.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5212600 Mairipotaba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.4% 3.0% 3.0% 4.0% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 0.0% 1.4% 1.4% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 2.8% 2.8% 2.8% 4.0% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 

5212709 Mambaí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 7.5% 8.2% 9.5% 9.5% 9.5% 9.5% 9.5% 9.5% 9.5% 9.5% 

5212808 Mara Rosa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5212907 Marzagão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 6.4% 7.3% 8.1% 8.7% 8.7% 

5212956 Matrinchã 5.3% 7.3% 8.1% 7.3% 7.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5213004 Maurilândia 6.7% 6.6% 6.4% 7.1% 7.5% 7.6% 7.6% 7.3% 7.2% 7.2% 7.3% 7.3% 7.6% 7.6% 7.8% 7.8% 7.8% 7.8% 7.4% 7.5% 7.4% 7.4% 7.3% 6.7% 6.7% 6.7% 6.9% 6.6% 6.7% 6.9% 7.1% 6.9% 6.7% 

5213053 Mimoso de Goiás 4.4% 2.6% 2.6% 2.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.6% 2.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.6% 3.6% 3.6% 4.4% 4.4% 5.0% 5.5% 5.0% 5.5% 6.0% 6.8% 6.8% 7.2% 7.5% 

5213087 Minaçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 

5213103 Mineiros 3.9% 3.9% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.5% 4.5% 4.5% 4.8% 4.8% 4.8% 4.8% 5.1% 5.1% 5.1% 5.3% 5.5% 5.7% 6.1% 6.3% 6.3% 6.5% 6.5% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.3% 6.4% 5.7% 6.6% 6.6% 

5213400 Moiporá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 

5213509 Monte Alegre de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213707 Montes Claros de Goiás 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 0.0% 0.0% 3.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.0% 4.2% 5.8% 5.8% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.8% 7.8% 8.2% 9.2% 9.2% 9.2% 9.2% 

5213756 Montividiu 7.0% 7.2% 7.4% 7.7% 7.5% 7.5% 7.6% 7.5% 7.7% 8.0% 8.0% 7.7% 7.6% 7.7% 7.9% 7.8% 7.9% 7.9% 8.4% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.6% 8.5% 8.5% 8.5% 8.4% 8.2% 8.2% 8.1% 8.1% 8.0% 

5213772 Montividiu do Norte 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5213806 Morrinhos 6.0% 6.0% 6.0% 5.8% 6.0% 6.0% 5.8% 5.8% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 5.5% 6.0% 6.2% 6.4% 6.8% 7.0% 7.3% 7.5% 7.3% 7.0% 6.6% 6.4% 6.6% 6.8% 6.8% 6.6% 6.8% 6.8% 6.8% 6.8% 

5213855 Morro Agudo de Goiás 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213905 Mossâmedes 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 5.3% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 

5214002 Mozarlândia 0.0% 0.0% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214051 Mundo Novo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214101 Mutunópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214408 Nazário 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.2% 5.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 3.1% 3.1% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 6.0% 6.0% 6.0% 6.6% 8.1% 

5214507 Nerópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 

5214606 Niquelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 5.1% 5.1% 5.1% 5.6% 5.6% 5.6% 6.1% 7.6% 7.9% 7.9% 7.3% 7.3% 

5214705 Nova América 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214804 Nova Aurora 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 3.8% 

5214838 Nova Crixás 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 



 

182 

 

5214861 Nova Glória 1.6% 2.7% 2.7% 3.1% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 3.7% 4.5% 4.3% 4.3% 4.0% 4.5% 4.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.1% 3.4% 3.4% 4.0% 4.5% 4.7% 4.5% 4.7% 4.9% 4.9% 4.5% 4.7% 4.9% 4.9% 4.9% 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214903 Nova Roma 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 

5215009 Nova Veneza 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215207 Novo Brasil 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215231 Novo Gama 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 

5215256 Novo Planalto 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 

5215306 Orizona 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 2.6% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 2.6% 2.6% 1.9% 2.6% 3.2% 3.2% 4.1% 4.1% 4.1% 3.2% 4.1% 5.3% 5.6% 5.6% 6.0% 6.0% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.6% 6.9% 7.0% 7.3% 

5215405 Ouro Verde de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215504 Ouvidor 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 

5215603 Padre Bernardo 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 3.4% 3.4% 3.4% 3.9% 3.9% 3.4% 3.4% 3.4% 2.8% 2.8% 3.4% 3.4% 5.4% 5.7% 5.7% 5.7% 6.0% 6.7% 7.0% 7.0% 7.4% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 

5215652 Palestina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 3.7% 3.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.9% 7.9% 7.9% 

5215702 Palmeiras de Goiás 3.2% 3.2% 2.6% 3.2% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.4% 4.0% 4.0% 3.6% 4.4% 3.6% 4.0% 4.4% 4.0% 3.6% 5.0% 5.0% 4.7% 5.0% 5.5% 4.7% 4.4% 4.7% 5.0% 5.5% 6.2% 6.7% 7.0% 7.0% 7.0% 

5215801 Palmelo 2.9% 2.9% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 2.9% 2.9% 2.9% 4.1% 3.1% 4.1% 4.1% 5.0% 5.0% 4.1% 3.1% 4.1% 5.7% 5.7% 5.7% 6.3% 8.4% 9.0% 9.0% 9.0% 9.3% 

5215900 Palminópolis 5.3% 5.3% 5.9% 5.3% 3.8% 2.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 3.8% 4.6% 3.8% 3.8% 4.6% 4.6% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.9% 5.3% 6.8% 7.6% 7.9% 8.2% 8.2% 

5216007 Panamá 6.2% 7.0% 6.8% 7.0% 6.8% 6.8% 6.8% 6.4% 5.9% 6.0% 6.3% 6.3% 6.2% 6.7% 6.7% 6.8% 6.9% 6.7% 7.4% 7.6% 7.6% 7.5% 7.4% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 6.7% 7.0% 6.9% 7.0% 

5216304 Paranaiguara 3.2% 3.2% 3.2% 2.3% 1.6% 2.3% 2.3% 2.3% 1.6% 2.8% 2.3% 2.8% 0.0% 0.0% 0.0% 1.6% 2.3% 2.8% 2.8% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 1.6% 2.8% 1.6% 0.0% 1.6% 1.6% 

5216403 Paraúna 4.0% 3.8% 4.4% 4.2% 4.0% 4.2% 4.0% 3.8% 4.0% 4.4% 4.4% 4.2% 4.2% 4.4% 4.4% 5.0% 5.9% 6.1% 6.2% 6.5% 6.9% 7.0% 6.7% 6.3% 6.1% 6.1% 6.1% 6.5% 6.5% 6.6% 6.7% 6.8% 6.8% 

5216452 Perolândia 7.0% 7.2% 7.5% 7.7% 7.8% 7.8% 7.8% 7.8% 8.2% 8.2% 8.4% 8.4% 8.6% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.8% 8.7% 8.7% 8.8% 8.1% 8.0% 8.1% 8.1% 8.1% 8.1% 

5216809 Petrolina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216908 Pilar de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217104 Piracanjuba 0.0% 1.9% 2.7% 1.9% 2.7% 3.3% 2.7% 3.3% 3.3% 1.9% 2.7% 2.7% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 2.7% 2.7% 5.2% 6.2% 6.8% 7.2% 7.2% 7.2% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.5% 7.5% 7.5% 7.6% 7.6% 

5217203 Piranhas 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 6.4% 6.4% 7.3% 8.1% 7.3% 

5217302 Pirenópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 

5217401 Pires do Rio 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 4.5% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 4.5% 4.5% 4.5% 6.2% 5.4% 5.4% 5.4% 5.4% 

5217609 Planaltina 2.4% 2.4% 2.9% 2.9% 2.9% 3.4% 3.7% 4.1% 3.4% 3.7% 3.7% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 3.7% 3.7% 4.1% 4.1% 5.1% 5.1% 5.1% 5.3% 5.3% 5.5% 6.2% 6.5% 6.8% 7.5% 7.6% 7.6% 7.6% 7.7% 

5217708 Pontalina 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 2.8% 3.3% 4.3% 4.0% 3.6% 3.3% 3.3% 3.6% 3.3% 2.8% 3.3% 4.0% 3.6% 4.3% 4.8% 5.0% 5.0% 4.8% 4.0% 5.0% 4.5% 4.5% 4.5% 5.8% 6.5% 7.0% 7.0% 7.0% 7.0% 

5218003 Porangatu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 

5218052 Porteirão 7.8% 7.9% 7.9% 7.9% 8.0% 8.1% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.2% 8.3% 8.3% 8.3% 8.3% 8.1% 8.0% 7.8% 7.7% 7.9% 8.0% 8.1% 8.3% 8.3% 8.3% 8.2% 8.1% 8.1% 8.1% 8.2% 8.0% 7.6% 7.5% 

5218102 Portelândia 4.5% 4.5% 4.5% 4.7% 4.5% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.7% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.3% 4.5% 4.7% 5.0% 5.0% 5.0% 4.8% 5.0% 5.1% 5.1% 5.3% 5.7% 5.7% 6.0% 6.1% 

5218300 Posse 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 5.2% 

5218391 Professor Jamil 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 

5218508 Quirinópolis 2.4% 1.7% 1.7% 2.4% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 4.0% 3.7% 4.6% 5.1% 5.1% 5.9% 5.7% 6.4% 6.6% 6.4% 6.4% 6.6% 6.4% 5.9% 4.9% 4.3% 4.0% 4.6% 4.0% 4.3% 4.9% 5.1% 5.1% 5.1% 5.9% 

5218607 Rialma 3.1% 3.7% 3.7% 3.7% 4.2% 4.2% 4.9% 5.1% 4.7% 4.5% 4.5% 4.7% 4.7% 4.5% 4.0% 4.0% 3.7% 3.1% 4.2% 4.0% 4.2% 4.5% 4.2% 4.2% 4.5% 4.5% 4.7% 4.7% 4.7% 5.1% 5.4% 5.4% 5.4% 

5218706 Rianápolis 4.0% 2.9% 2.9% 0.0% 2.9% 0.0% 4.0% 4.9% 4.0% 4.9% 6.2% 6.2% 4.9% 2.9% 2.9% 4.0% 4.0% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 4.9% 5.6% 4.9% 4.9% 4.9% 4.9% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 5.6% 

5218789 Rio Quente 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 

5218805 Rio Verde 5.4% 5.2% 5.0% 5.2% 5.5% 5.5% 5.3% 5.5% 5.0% 5.3% 5.3% 5.6% 5.9% 5.9% 5.5% 5.6% 5.6% 5.7% 6.3% 6.9% 7.0% 7.3% 7.2% 7.0% 6.9% 7.0% 7.1% 7.3% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.7% 

5218904 Rubiataba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.0% 3.0% 3.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219001 Sanclerlândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 7.3% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 8.7% 8.7% 9.8% 

5219209 Santa Cruz de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.7% 1.9% 1.9% 1.9% 2.7% 1.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.7% 4.2% 5.9% 5.7% 5.4% 5.4% 5.4% 5.7% 5.9% 5.9% 6.4% 7.4% 7.5% 7.9% 7.9% 7.8% 

5219258 Santa Fé de Goiás 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 6.4% 6.4% 

5219308 Santa Helena de Goiás 7.0% 7.3% 7.3% 7.1% 7.3% 7.4% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.6% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 7.5% 7.4% 7.5% 7.3% 6.8% 6.2% 6.0% 6.1% 6.0% 6.1% 6.3% 6.1% 6.3% 6.7% 6.8% 7.1% 

5219357 Santa Isabel 1.8% 2.6% 2.6% 1.8% 1.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.8% 1.8% 1.8% 3.6% 4.0% 4.0% 4.0% 4.7% 4.7% 5.0% 5.0% 5.0% 5.0% 5.3% 

5219407 Santa Rita do Araguaia 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 7.3% 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 5.1% 5.1% 3.0% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 6.5% 6.5% 4.2% 4.2% 4.2% 5.1% 6.5% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 8.4% 8.7% 9.0% 8.7% 9.0% 8.7% 9.0% 8.7% 8.7% 9.0% 9.8% 9.8% 10.1% 10.1% 10.1% 

5219506 Santa Rosa de Goiás 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 

5219605 Santa Tereza de Goiás 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219712 Santo Antônio da Barra 5.1% 5.5% 5.5% 5.5% 5.7% 5.8% 5.7% 5.6% 5.6% 5.6% 5.5% 5.8% 6.2% 6.2% 6.1% 6.2% 6.4% 6.4% 6.5% 6.7% 6.7% 6.6% 6.4% 6.4% 6.0% 5.5% 5.2% 5.6% 5.6% 5.8% 5.9% 6.2% 6.6% 

5219738 Santo Antônio de Goiás 8.1% 8.1% 8.1% 9.8% 9.8% 10.2% 10.2% 9.8% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 
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5219753 Santo Antônio do Descoberto 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5219803 São Domingos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 

5219902 São Francisco de Goiás 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 7.3% 8.1% 8.1% 8.1% 9.3% 9.3% 9.3% 9.8% 10.2% 10.6% 10.2% 10.2% 10.2% 

5220009 São João d'Aliança 2.1% 3.0% 3.0% 3.6% 4.1% 4.1% 4.1% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 4.1% 5.0% 5.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.7% 7.0% 7.4% 7.5% 7.5% 

5220058 São João da Paraúna 4.2% 3.9% 3.6% 3.9% 3.9% 4.2% 3.0% 2.6% 2.6% 1.5% 3.0% 3.3% 3.0% 2.1% 2.1% 1.5% 2.1% 3.0% 4.2% 4.6% 5.0% 4.8% 4.2% 4.2% 3.9% 4.2% 5.5% 5.8% 7.1% 7.6% 7.7% 7.8% 7.8% 

5220108 São Luís de Montes Belos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 

5220157 São Luiz do Norte 2.0% 3.5% 3.5% 3.7% 3.7% 4.0% 3.7% 4.0% 3.7% 3.5% 3.2% 3.2% 3.2% 3.5% 3.5% 4.0% 4.2% 4.4% 4.8% 4.7% 4.6% 4.7% 4.9% 5.2% 5.5% 5.9% 4.2% 4.4% 4.2% 4.9% 4.7% 4.6% 4.6% 

5220207 São Miguel do Araguaia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 2.4% 2.9% 2.4% 2.4% 2.4% 1.7% 0.0% 0.0% 2.4% 2.4% 1.7% 1.7% 2.4% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 3.7% 4.6% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 4.9% 4.9% 4.6% 4.4% 5.3% 5.5% 5.9% 6.2% 6.2% 

5220280 São Patrício 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.6% 3.6% 4.1% 4.1% 4.6% 4.6% 3.6% 3.0% 3.0% 3.6% 4.6% 4.6% 4.1% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 4.1% 4.6% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 3.0% 3.0% 3.0% 

5220405 São Simão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 6.4% 7.3% 6.4% 6.4% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 

5220454 Senador Canedo 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 6.4% 5.3% 6.4% 8.1% 8.1% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5220504 Serranópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 6.1% 

5220603 Silvânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 2.5% 3.2% 4.0% 5.7% 6.4% 6.9% 6.9% 6.8% 6.7% 6.7% 6.7% 6.8% 6.9% 6.9% 7.1% 7.0% 7.1% 7.0% 

5220686 Simolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 

5220702 Sítio d'Abadia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.3% 3.3% 4.7% 5.7% 6.5% 6.5% 5.7% 5.7% 5.7% 6.5% 6.5% 6.5% 7.1% 7.7% 7.7% 7.7% 7.7% 

5221007 Taquaral de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 

5221080 Teresina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221197 Terezópolis de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 6.4% 7.3% 7.3% 9.3% 9.3% 9.3% 

5221304 Três Ranchos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 

5221403 Trindade 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 6.4% 7.3% 7.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 8.1% 8.1% 

5221452 Trombas 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 

5221502 Turvânia 0.0% 0.0% 2.4% 2.4% 2.4% 0.0% 2.4% 3.4% 3.4% 4.1% 4.7% 5.7% 5.2% 4.7% 5.7% 6.1% 5.7% 5.2% 6.1% 6.1% 6.4% 6.1% 5.2% 4.7% 5.2% 5.7% 6.4% 6.4% 8.7% 9.5% 9.6% 9.6% 9.6% 

5221551 Turvelândia 4.2% 4.6% 4.6% 5.0% 5.9% 6.3% 6.2% 5.8% 6.6% 6.5% 6.8% 6.7% 6.8% 6.9% 6.9% 7.1% 6.9% 7.0% 7.1% 7.2% 7.3% 7.3% 7.1% 6.9% 6.3% 6.4% 6.6% 6.5% 6.8% 6.6% 6.6% 6.4% 6.5% 

5221577 Uirapuru 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 4.0% 4.0% 4.0% 

5221601 Uruaçu 0.0% 0.0% 0.0% 2.3% 3.3% 4.0% 4.0% 4.6% 4.6% 4.6% 3.3% 3.3% 2.3% 2.3% 2.3% 3.3% 3.3% 3.3% 4.0% 4.0% 5.5% 5.5% 5.1% 5.5% 5.5% 5.5% 5.1% 4.6% 6.3% 6.9% 7.2% 7.2% 7.4% 

5221700 Uruana 3.8% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 3.8% 4.0% 4.0% 5.3% 5.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 6.4% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 8.1% 8.7% 7.3% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 7.3% 8.0% 8.6% 8.6% 8.0% 8.0% 7.3% 

5221809 Urutaí 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 7.3% 7.3% 8.0% 8.0% 8.6% 

5221858 Valparaíso de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5221908 Varjão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5222005 Vianópolis 2.0% 1.4% 1.4% 1.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.5% 2.8% 3.2% 3.7% 3.4% 3.7% 3.7% 3.2% 4.2% 5.2% 5.8% 5.7% 5.7% 6.0% 6.2% 6.2% 6.5% 6.5% 6.8% 7.0% 7.0% 7.0% 7.1% 7.1% 

5222054 Vicentinópolis 7.0% 7.2% 7.2% 7.0% 7.6% 7.9% 7.9% 7.9% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 8.0% 7.9% 7.8% 7.8% 7.8% 7.8% 7.7% 7.7% 7.6% 7.9% 7.9% 7.8% 7.7% 7.6% 7.3% 7.2% 7.1% 6.7% 6.4% 6.6% 

5222203 Vila Boa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 7.3% 7.3% 7.3% 7.3% 

5222302 Vila Propício 2.1% 2.1% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 2.1% 2.1% 1.0% 2.1% 2.8% 2.8% 3.4% 2.0% 2.8% 3.4% 4.7% 5.3% 5.6% 6.1% 6.1% 5.9% 5.9% 6.1% 5.6% 5.8% 5.9% 6.9% 7.1% 7.3% 7.3% 7.4% 7.4% 

 

 

S20. Margem de erro das estimativas das proporções para a classe cana-de-açúcar* com 90% de nível de confiança - % - Municípios. 
Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200100 Abadiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200134 Acreúna 1.4% 1.4% 1.4% 2.0% 2.0% 2.0% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.8% 2.6% 2.6% 2.9% 3.0% 3.5% 1.4% 1.4% 1.4% 2.0% 2.0% 2.0% 1.4% 1.4% 1.4% 

5200159 Adelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200175 Água Fria de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200209 Água Limpa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200258 Águas Lindas de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200308 Alexânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.3% 2.3% 2.3% 

5200506 Aloândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200555 Alto Horizonte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 
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5200605 Alto Paraíso de Goiás 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200803 Alvorada do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200829 Amaralina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200852 Americano do Brasil 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.6% 3.6% 3.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.6% 3.6% 3.6% 0.0% 

5200902 Amorinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201108 Anápolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201207 Anhanguera 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201306 Anicuns 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 1.9% 1.9% 1.9% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.9% 3.8% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 4.5% 4.5% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 1.9% 1.9% 1.9% 3.6% 3.6% 

5201405 Aparecida de Goiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201454 Aparecida do Rio Doce 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201504 Aporé 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201603 Araçu 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 5.3% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5201702 Aragarças 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201801 Aragoiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202155 Araguapaz 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202353 Arenópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202502 Aruanã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202601 Aurilândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202809 Avelinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.0% 3.0% 3.0% 4.2% 4.2% 4.2% 3.0% 3.0% 3.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203104 Baliza 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203203 Barro Alto 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 1.8% 1.8% 0.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.6% 0.8% 0.8% 0.8% 0.8% 0.8% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 0.6% 1.8% 

5203302 Bela Vista de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203401 Bom Jardim de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203500 Bom Jesus de Goiás 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.9% 2.9% 2.9% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.8% 4.6% 4.9% 5.4% 5.9% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.9% 

5203559 Bonfinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203575 Bonópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203609 Brazabrantes 5.0% 7.0% 7.0% 7.3% 6.7% 6.7% 7.0% 6.1% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.1% 5.7% 5.7% 5.7% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 5.0% 7.0% 7.0% 7.3% 6.7% 6.7% 7.0% 6.1% 6.4% 

5203807 Britânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203906 Buriti Alegre 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203939 Buriti de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203962 Buritinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204003 Cabeceiras 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204102 Cachoeira Alta 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204201 Cachoeira de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204250 Cachoeira Dourada 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 2.0% 5.3% 6.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204300 Caçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204409 Caiapônia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204508 Caldas Novas 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204557 Caldazinha 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204607 Campestre de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204656 Campinaçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204706 Campinorte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204805 Campo Alegre de Goiás 0.7% 0.7% 0.7% 0.6% 0.6% 0.6% 0.5% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 1.2% 0.7% 0.7% 0.7% 0.6% 0.6% 0.6% 0.5% 0.4% 0.4% 

5204854 Campo Limpo de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204904 Campos Belos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204953 Campos Verdes 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205000 Carmo do Rio Verde 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.7% 0.7% 0.8% 1.4% 1.6% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 0.5% 

5205059 Castelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 0.4% 1.7% 2.2% 2.2% 1.7% 1.6% 2.0% 2.4% 3.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.4% 0.4% 

5205109 Catalão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205208 Caturaí 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 2.2% 2.2% 2.2% 3.2% 4.0% 5.9% 5.9% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 0.7% 

5205307 Cavalcante 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 
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5205406 Ceres 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 6.0% 6.0% 5.2% 4.3% 4.3% 4.3% 5.2% 6.0% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 4.3% 

5205455 Cezarina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205471 Chapadão do Céu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205497 Cidade Ocidental 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205513 Cocalzinho de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205521 Colinas do Sul 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205703 Córrego do Ouro 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205802 Corumbá de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205901 Corumbaíba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206206 Cristalina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206305 Cristianópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206404 Crixás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206503 Cromínia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206602 Cumari 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206701 Damianópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206800 Damolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206909 Davinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207105 Diorama 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207253 Doverlândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207352 Edealina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207402 Edéia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 4.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207501 Estrela do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207535 Faina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207600 Fazenda Nova 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207808 Firminópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207907 Flores de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208004 Formosa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208103 Formoso 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208152 Gameleira de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208301 Divinópolis de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208400 Goianápolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208509 Goiandira 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208608 Goianésia 5.9% 5.9% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.4% 6.4% 6.4% 6.9% 6.9% 6.9% 7.1% 7.3% 7.3% 7.3% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.1% 7.3% 7.5% 5.9% 5.9% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.2% 6.4% 6.4% 

5208707 Goiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208806 Goianira 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 3.1% 4.4% 4.4% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208905 Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209101 Goiatuba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.7% 2.4% 2.4% 2.9% 2.9% 3.7% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.9% 4.9% 4.9% 5.5% 5.5% 5.9% 6.4% 6.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.7% 2.4% 2.4% 

5209150 Gouvelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 2.1% 3.2% 6.7% 7.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209200 Guapó 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209291 Guaraíta 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209408 Guarani de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209457 Guarinos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209606 Heitoraí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209705 Hidrolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209804 Hidrolina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209903 Iaciara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209937 Inaciolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.4% 1.4% 0.0% 0.0% 0.0% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 2.8% 4.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209952 Indiara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 3.9% 4.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210000 Inhumas 6.0% 6.0% 6.0% 5.5% 5.5% 6.4% 6.0% 6.0% 6.4% 6.4% 6.0% 6.0% 6.8% 6.8% 7.2% 7.2% 7.5% 7.5% 7.5% 7.5% 7.8% 8.1% 8.1% 8.3% 6.0% 6.0% 6.0% 5.5% 5.5% 6.4% 6.0% 6.0% 6.4% 

5210109 Ipameri 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.6% 1.6% 1.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.6% 1.6% 1.6% 

5210158 Ipiranga de Goiás 1.6% 3.2% 3.2% 3.6% 3.9% 4.2% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 4.2% 4.2% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 4.2% 5.3% 6.1% 6.3% 6.6% 1.6% 3.2% 3.2% 3.6% 3.9% 4.2% 3.9% 3.9% 3.9% 
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5210208 Iporá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210307 Israelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210406 Itaberaí 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 3.3% 4.1% 4.1% 4.1% 4.6% 4.6% 4.6% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 

5210562 Itaguari 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.9% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210604 Itaguaru 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210802 Itajá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210901 Itapaci 3.6% 3.6% 3.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.6% 3.9% 3.9% 3.9% 4.6% 6.9% 6.9% 3.6% 3.6% 3.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211008 Itapirapuã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211206 Itapuranga 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211305 Itarumã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.5% 3.5% 3.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.5% 3.5% 3.5% 0.0% 0.0% 

5211404 Itauçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211503 Itumbiara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 1.4% 2.0% 2.5% 2.5% 2.5% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 3.5% 3.5% 4.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 

5211602 Ivolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211701 Jandaia 5.0% 5.6% 5.6% 5.6% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 6.1% 6.1% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.3% 6.9% 6.9% 6.9% 5.0% 5.6% 5.6% 5.6% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 

5211800 Jaraguá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211909 Jataí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 2.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212006 Jaupaci 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212055 Jesúpolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212105 Joviânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212204 Jussara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212253 Lagoa Santa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212303 Leopoldo de Bulhões 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212501 Luziânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212600 Mairipotaba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212709 Mambaí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212808 Mara Rosa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212907 Marzagão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212956 Matrinchã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213004 Maurilândia 3.9% 4.2% 4.2% 4.2% 4.4% 4.4% 4.4% 5.4% 5.4% 5.8% 6.3% 6.7% 6.9% 7.3% 7.4% 7.5% 7.6% 7.7% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 7.9% 8.0% 3.9% 4.2% 4.2% 4.2% 4.4% 4.4% 4.4% 5.4% 5.4% 

5213053 Mimoso de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213087 Minaçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213103 Mineiros 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213400 Moiporá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213509 Monte Alegre de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213707 Montes Claros de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213756 Montividiu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213772 Montividiu do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213806 Morrinhos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.7% 3.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213855 Morro Agudo de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213905 Mossâmedes 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214002 Mozarlândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214051 Mundo Novo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214101 Mutunópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214408 Nazário 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 6.0% 6.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214507 Nerópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214606 Niquelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214705 Nova América 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214804 Nova Aurora 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214838 Nova Crixás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214861 Nova Glória 2.7% 4.5% 4.5% 4.3% 3.8% 3.8% 4.0% 4.3% 3.8% 3.1% 3.1% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 3.4% 3.4% 4.5% 4.7% 4.9% 6.1% 7.0% 7.4% 7.5% 2.7% 4.5% 4.5% 4.3% 3.8% 3.8% 4.0% 4.3% 3.8% 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 
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5214903 Nova Roma 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215009 Nova Veneza 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 0.0% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 

5215207 Novo Brasil 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215231 Novo Gama 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215256 Novo Planalto 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215306 Orizona 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215405 Ouro Verde de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215504 Ouvidor 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215603 Padre Bernardo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215652 Palestina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215702 Palmeiras de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215801 Palmelo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215900 Palminópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216007 Panamá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.9% 4.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 

5216304 Paranaiguara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.2% 4.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216403 Paraúna 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.1% 3.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216452 Perolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 2.7% 2.7% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216809 Petrolina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216908 Pilar de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217104 Piracanjuba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217203 Piranhas 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217302 Pirenópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217401 Pires do Rio 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217609 Planaltina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217708 Pontalina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.7% 1.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218003 Porangatu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218052 Porteirão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.7% 1.7% 2.3% 2.8% 3.6% 5.0% 5.6% 5.9% 6.8% 7.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218102 Portelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218300 Posse 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218391 Professor Jamil 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218508 Quirinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.7% 3.3% 4.6% 5.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218607 Rialma 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 4.0% 5.6% 5.9% 6.3% 6.6% 6.7% 6.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218706 Rianápolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.9% 2.9% 2.9% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.9% 5.6% 6.2% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.9% 2.9% 2.9% 0.0% 0.0% 

5218789 Rio Quente 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218805 Rio Verde 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.5% 2.6% 2.2% 2.2% 2.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218904 Rubiataba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 5.1% 5.1% 5.1% 5.8% 6.4% 6.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.0% 3.0% 3.0% 

5219001 Sanclerlândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219209 Santa Cruz de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219258 Santa Fé de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219308 Santa Helena de Goiás 5.2% 5.4% 5.4% 5.6% 6.0% 6.0% 6.0% 6.1% 6.2% 6.1% 6.2% 6.4% 6.4% 6.4% 6.5% 6.5% 6.9% 7.3% 7.4% 7.5% 7.6% 7.7% 7.6% 7.6% 5.2% 5.4% 5.4% 5.6% 6.0% 6.0% 6.0% 6.1% 6.2% 

5219357 Santa Isabel 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.6% 2.6% 2.6% 4.0% 4.4% 4.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219407 Santa Rita do Araguaia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219506 Santa Rosa de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219605 Santa Tereza de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219712 Santo Antônio da Barra 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.4% 1.4% 2.0% 2.0% 1.4% 2.0% 2.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.4% 1.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219738 Santo Antônio de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219803 São Domingos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 
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5219902 São Francisco de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220009 São João d'Aliança 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220058 São João da Paraúna 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220108 São Luís de Montes Belos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220157 São Luiz do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 3.8% 4.2% 4.6% 4.8% 5.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220207 São Miguel do Araguaia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220280 São Patrício 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 3.6% 3.7% 3.7% 3.7% 4.6% 5.0% 5.3% 5.9% 6.4% 6.7% 6.7% 6.9% 7.1% 7.1% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 

5220405 São Simão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220454 Senador Canedo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220504 Serranópolis 0.0% 3.6% 3.6% 3.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 5.1% 5.1% 5.1% 5.1% 0.0% 3.6% 3.6% 3.6% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220603 Silvânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220686 Simolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220702 Sítio d'Abadia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221007 Taquaral de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221080 Teresina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221197 Terezópolis de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221304 Três Ranchos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221403 Trindade 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221452 Trombas 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221502 Turvânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221551 Turvelândia 6.2% 6.2% 6.4% 6.6% 6.5% 6.4% 6.4% 6.9% 6.9% 7.0% 7.0% 7.1% 7.1% 7.1% 7.2% 7.1% 7.4% 7.3% 7.3% 7.3% 7.4% 7.3% 7.4% 7.4% 6.2% 6.2% 6.4% 6.6% 6.5% 6.4% 6.4% 6.9% 6.9% 

5221577 Uirapuru 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221601 Uruaçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.3% 5.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221700 Uruana 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 7.3% 7.3% 7.3% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221809 Urutaí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221858 Valparaíso de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221908 Varjão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5222005 Vianópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5222054 Vicentinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.0% 6.1% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5222203 Vila Boa 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5222302 Vila Propício 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 0.0% 0.0% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 3.4% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 5.0% 5.0% 5.0% 5.3% 5.0% 5.3% 5.6% 5.8% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 0.0% 0.0% 2.8% 2.8% 2.8% 

 

S21. Margem de erro das estimativas das proporções para a classe silvicultura* com 90% de nível de confiança - % - Municípios. 
Geocódigo Município 1985 1986 1987 1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 

5200050 Abadia de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 

5200100 Abadiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.4% 1.7% 2.0% 2.0% 2.6% 3.2% 3.3% 3.3% 4.1% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 4.5% 

5200134 Acreúna 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200159 Adelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5200175 Água Fria de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 

5200209 Água Limpa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200258 Águas Lindas de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200308 Alexânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 

5200506 Aloândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.8% 1.8% 1.8% 1.8% 1.8% 1.8% 

5200555 Alto Horizonte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200605 Alto Paraíso de Goiás 4.6% 4.9% 4.9% 4.9% 4.6% 4.6% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 3.8% 3.8% 3.8% 3.3% 3.3% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 3.4% 3.4% 3.4% 3.4% 

5200803 Alvorada do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200829 Amaralina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5200852 Americano do Brasil 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 
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5200902 Amorinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201108 Anápolis 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 1.2% 1.2% 1.2% 0.0% 0.0% 0.0% 3.5% 3.5% 5.4% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.8% 5.4% 5.4% 

5201207 Anhanguera 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201306 Anicuns 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.2% 1.2% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 

5201405 Aparecida de Goiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 

5201454 Aparecida do Rio Doce 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5201504 Aporé 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201603 Araçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 

5201702 Aragarças 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5201801 Aragoiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.0% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 5.3% 

5202155 Araguapaz 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202353 Arenópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202502 Aruanã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5202601 Aurilândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 

5202809 Avelinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203104 Baliza 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5203203 Barro Alto 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.1% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 3.3% 3.3% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 

5203302 Bela Vista de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203401 Bom Jardim de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203500 Bom Jesus de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203559 Bonfinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5203575 Bonópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203609 Brazabrantes 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203807 Britânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203906 Buriti Alegre 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203939 Buriti de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5203962 Buritinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204003 Cabeceiras 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204102 Cachoeira Alta 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204201 Cachoeira de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 4.0% 4.0% 4.0% 

5204250 Cachoeira Dourada 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204300 Caçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204409 Caiapônia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204508 Caldas Novas 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.2% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5204557 Caldazinha 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204607 Campestre de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 4.0% 

5204656 Campinaçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204706 Campinorte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204805 Campo Alegre de Goiás 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.1% 2.2% 2.2% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 2.3% 

5204854 Campo Limpo de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 5.3% 6.4% 6.4% 

5204904 Campos Belos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5204953 Campos Verdes 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205000 Carmo do Rio Verde 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205059 Castelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205109 Catalão 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.3% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 

5205208 Caturaí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 2.5% 

5205307 Cavalcante 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205406 Ceres 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 1.5% 1.5% 1.5% 

5205455 Cezarina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.1% 2.1% 2.1% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 

5205471 Chapadão do Céu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 3.3% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5205497 Cidade Ocidental 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.8% 2.8% 3.9% 4.7% 5.4% 6.0% 6.0% 6.0% 5.4% 5.4% 
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5205513 Cocalzinho de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 

5205521 Colinas do Sul 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205703 Córrego do Ouro 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5205802 Corumbá de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 

5205901 Corumbaíba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206206 Cristalina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.5% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5206305 Cristianópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 

5206404 Crixás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206503 Cromínia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206602 Cumari 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206701 Damianópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206800 Damolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5206909 Davinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207105 Diorama 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207253 Doverlândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207352 Edealina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207402 Edéia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207501 Estrela do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207535 Faina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207600 Fazenda Nova 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207808 Firminópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5207907 Flores de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208004 Formosa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208103 Formoso 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208152 Gameleira de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 2.1% 2.5% 2.5% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.5% 2.5% 

5208301 Divinópolis de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208400 Goianápolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208509 Goiandira 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5208608 Goianésia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 

5208707 Goiânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 4.2% 

5208806 Goianira 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 4.4% 

5208905 Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209101 Goiatuba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209150 Gouvelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209200 Guapó 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 0.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5209291 Guaraíta 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209408 Guarani de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209457 Guarinos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209606 Heitoraí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209705 Hidrolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 3.7% 

5209804 Hidrolina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209903 Iaciara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209937 Inaciolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5209952 Indiara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210000 Inhumas 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210109 Ipameri 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 1.6% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.2% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 2.7% 

5210158 Ipiranga de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210208 Iporá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210307 Israelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210406 Itaberaí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.4% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 4.1% 

5210562 Itaguari 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 2.9% 
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5210604 Itaguaru 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5210802 Itajá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5210901 Itapaci 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211008 Itapirapuã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211206 Itapuranga 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211305 Itarumã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211404 Itauçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5211503 Itumbiara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 

5211602 Ivolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211701 Jandaia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211800 Jaraguá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5211909 Jataí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 2.0% 2.0% 2.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 

5212006 Jaupaci 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5212055 Jesúpolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212105 Joviânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212204 Jussara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212253 Lagoa Santa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5212303 Leopoldo de Bulhões 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.8% 1.8% 2.6% 2.6% 2.6% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 3.1% 

5212501 Luziânia 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 

5212600 Mairipotaba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212709 Mambaí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212808 Mara Rosa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212907 Marzagão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5212956 Matrinchã 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213004 Maurilândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213053 Mimoso de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213087 Minaçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213103 Mineiros 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.9% 0.9% 0.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5213400 Moiporá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213509 Monte Alegre de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213707 Montes Claros de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213756 Montividiu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213772 Montividiu do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5213806 Morrinhos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213855 Morro Agudo de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5213905 Mossâmedes 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5214002 Mozarlândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214051 Mundo Novo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214101 Mutunópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214408 Nazário 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214507 Nerópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214606 Niquelândia 0.0% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 3.6% 4.4% 5.1% 5.6% 6.5% 6.9% 6.9% 6.9% 7.3% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.9% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.5% 6.1% 6.1% 

5214705 Nova América 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214804 Nova Aurora 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214838 Nova Crixás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214861 Nova Glória 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214879 Nova Iguaçu de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5214903 Nova Roma 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215009 Nova Veneza 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5215207 Novo Brasil 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215231 Novo Gama 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 
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5215256 Novo Planalto 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215306 Orizona 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 

5215405 Ouro Verde de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 

5215504 Ouvidor 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215603 Padre Bernardo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 

5215652 Palestina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215702 Palmeiras de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.8% 1.8% 1.8% 1.8% 1.8% 1.8% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 2.6% 

5215801 Palmelo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5215900 Palminópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216007 Panamá 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216304 Paranaiguara 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.8% 0.8% 0.8% 0.8% 0.8% 0.8% 0.8% 

5216403 Paraúna 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216452 Perolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216809 Petrolina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5216908 Pilar de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217104 Piracanjuba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217203 Piranhas 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217302 Pirenópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5217401 Pires do Rio 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 

5217609 Planaltina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 1.7% 

5217708 Pontalina 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218003 Porangatu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218052 Porteirão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218102 Portelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 1.4% 

5218300 Posse 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218391 Professor Jamil 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218508 Quirinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218607 Rialma 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218706 Rianápolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5218789 Rio Quente 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 4.2% 4.2% 

5218805 Rio Verde 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 2.1% 2.1% 2.5% 2.9% 3.2% 3.2% 3.2% 3.2% 3.5% 3.5% 3.5% 3.5% 

5218904 Rubiataba 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219001 Sanclerlândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219100 Santa Bárbara de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219209 Santa Cruz de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.9% 1.9% 1.9% 2.7% 1.9% 1.9% 1.9% 1.9% 

5219258 Santa Fé de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219308 Santa Helena de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219357 Santa Isabel 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219407 Santa Rita do Araguaia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5219456 Santa Rita do Novo Destino 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 

5219506 Santa Rosa de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219605 Santa Tereza de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219704 Santa Terezinha de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219712 Santo Antônio da Barra 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219738 Santo Antônio de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219753 Santo Antônio do Descoberto 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5219803 São Domingos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5219902 São Francisco de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220009 São João d'Aliança 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 3.0% 

5220058 São João da Paraúna 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220108 São Luís de Montes Belos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 
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5220157 São Luiz do Norte 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 

5220207 São Miguel do Araguaia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 

5220264 São Miguel do Passa Quatro 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 1.7% 1.7% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 

5220280 São Patrício 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220405 São Simão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220454 Senador Canedo 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5220504 Serranópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 3.6% 5.1% 

5220603 Silvânia 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 2.1% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 1.5% 0.0% 0.0% 1.5% 2.1% 2.9% 3.2% 3.5% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 4.0% 

5220686 Simolândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5220702 Sítio d'Abadia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221007 Taquaral de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5221080 Teresina de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221197 Terezópolis de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 5.3% 

5221304 Três Ranchos 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 

5221403 Trindade 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 

5221452 Trombas 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221502 Turvânia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.4% 2.4% 2.4% 2.4% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221551 Turvelândia 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221577 Uirapuru 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221601 Uruaçu 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221700 Uruana 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221809 Urutaí 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 3.8% 5.3% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 6.4% 

5221858 Valparaíso de Goiás 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5221908 Varjão 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5222005 Vianópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.5% 2.1% 2.5% 2.8% 2.8% 3.2% 3.2% 3.2% 2.8% 2.8% 2.5% 

5222054 Vicentinópolis 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5222203 Vila Boa 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 

5222302 Vila Propício 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 0.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.0% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 2.8% 3.4% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 3.9% 

 

 

 


